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752. BEEFRTEEN 8.1.1. FEFIMER
753.  InFEEMEE 812, HFEAFEINFA

76,  FREWLE 8.13. FEAFEIMAMERS

76.1. B 82, %
762, [HERHIMEMLE 82.1. O
763 REEEEE 822. M
764, B)IEEMLEEN 823. E®

77, DNMETAE 83. HEE
771 BEEREMER 831 WNE
772 DHEER 832. MREE
773, HENMHER 833. HWHRE
774, DIHEINLEEN 8.4. BXEEMIRME

78, EIFIELR MR 841 it
781 (EELAMET 842 RE5RZENEE
782, HELMEN 843. BIMfTHE
783, EEE)3 85.  FE—NEREMLHIE
784. [E)3M 8.5.1. MLt
785 XIEEHL (VM) B 852. KENS
786. BAENS 8.5.3.  MLEE

79, EE 8.6. llZREEFIMIL S
791 ERNES 8.6.1. fLikaRikE
79.2.  m=Clustering 8.62. E%??E{JEE

SN TREEN 8.6.3. EEIIiEtR

;:gj fﬁgsjﬁ’f 87, WMAMAEERNNA
705 BIAME 87.1. BUERER
706, (2R 8.7.2. kB

7.10. MAZIEMBAESLIE (NLP)
7.10.1. EREES
7.10.2. BRERLIE
7.103. #WARMST
7.10.4. BREOFEN



8.8.

8.9.

8.10.

873. ZBHIRE
MEYHETEIA TR T
8.8.1. HEMEEITHITIAE
8.8.2. HNREBIIATHET
8.83. BEUENIRZENXA
fEAKerasSEMMLP (2 R4N028)
89.1. MULRLEMBIEN

89.2. IEEIEE

89.3. &AL
HLEMLEFine tuningUEBE K
8.10. 1. AUAREFOERE
8.10.21&EF 3=
8.10.3/NERIFEE

IR 9 R A L8| 4%

9.1.

9.2.

9.3.

9.4.

A

9.1.1. BEMMLER

9.12. FKEHBE

9.13. NEMBLIEAR
S ENER

92.1. EFE3THE)

9.2.2. FHIEREX

923. REFEI

ik

931 FENBE TR
9.3.2.  AdamFIRMSpropfiLit2s
933. BfiikEs
FIREIE

9.4.1.  WIEEFIIRETH
942. FIAH

9.43. BM

9.5.

9.6.

9.7.

9.8.

9.9.

9.10.

oA

95.1. NI

952. IEHL

9.5.3. THEIER
ScFRtEE

9.6.1. 1REIZIT

9.6.2. IEMANTESEANLE
9.6.3. RIgKH
Transfer Learning

9.7.1. FEIEHE
9.7.2. FFIEREY

9.7.3. REF3

IR =

9.8.1. EGTIHR

9.82. LABIELMN
9.83. NXA¥in
Transfer LearningfS2prRz A
9.9.1. EIEHE
9.9.2. FHIEREY

9.93. REF3

EAL

9.10.1. L#L

9.102. BEERABEMNWL
9.10.3. Dropout
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&3 10/ TensorFlowH TR AL E HIF03I12% 108. KerasfSb 2R
10.8.1. fFEFKerasTIALERAP]
10.8.2. {EFKerastg@iipipelined&Ei&
10.8.3. {2/ Keras FAMIE API TR ALK
10.9. TensorFlow#EEDH
10.9.1. fEERTensorFlow HIEE NNEEUE
10.9.2. fF#fTensorFlow DatasetsH{THIE AL I
10.9.3. f&/ TensorFlow EEE J)I|4REEY
10.10. A TensorFlowtiE R EF S B2
10.10.1. S2PRRY AR
10.10.2. {2/ TensorFlowtiZ REF ) N AR

10.1. TensorFlow
10.1.1. fEMTensorFlowE
10.1.2. fEMTensorFlowi# T A%k
10.1.3. TensorFlowmpIERE
10.2. TensorFlowFINumPy
10.2.1. BT TensorFlowfINumPyI+EIFIR
10.2.2. fETensorFlowdERNumPy#k4E
10.2.3. AT TensorFlowEFHINumPyiz&
10.3. JIEERAME LTS

10.3.1. fERTensorFlowtE B E X i& 5 _
" 10.10.3. fEATensorFlowsFH T2 AY)1%R
10.3.2. JIZEESHER

v IR FUNLS
1033, SERRLERETIE 10104 GERRATFI

10.4. TensorFlowEREHEF 1&IR 11 (FREINHIWERNREITEN
10.4.1. fEFATensorFlowfyIhRE 11.1. SR B

104.2. ERERFINGRE 1111 BRI

10.4.3. F|FTensorFlowigEMLILER 1112, HENMREL
10.5. fEHATensorFlowNEFIFRAL R IE 1113 EfeimiEs

10.5.1. M TensorFlow/NE#IESE

11.2. BRE

10.5.2. fEMTensorFlowi# TR B 1121, EFMNENER
10.5.3. fEMTensorFlow T Bi#780EIR(E 1122, D%

10.6. tfdatafz FREFEO 11.2.3. BUARE
10.6.1. fEMAtfdataAPIH TR IE 113. MEUKREAKerasSRIM K E
10.6.2. fEfAtfdatat R EIER 11.3.1. PoolingMStriding
10.6.3. fEMtfdataAPIIIZRIEEY 11.3.2. Flattening

10.7. TFRecord#&xzt 11.3.3. Poolingzsa!

10.7.1. fEFATFRecord APIHITHIERFIMY
10.7.2. {#FTensorFlow/N& TFRecord S 4
10.7.3. {ERATFRecord X4 TR I 4R



11.4.

115.

11.6.

11.7.

11.8.

11.9.

11.10.

CNN 2244

11.4.1. VGG-ZR#4

11.4.2. AlexNetZ2ty
11.4.3. ResNetZ2#4
fEAKerasSEHCNNResNet
11.5.1. &AL

1152, WMABEX

1153, WHENX
fEAFNIIZRRIKerastR Y
116.1. TSRS S
11.6.2. FIERER AR
11.6.3. FIEIEEAI M
BT ERE S04
11.7.1. IBEY

11.7.2. FHFEILE
11.7.3. TBEINNR
RETBENAMG RN 2 LFE (L
118.1. E#EH%E

11.8.2. EMEGFHINER
11.8.3. ¥t

M A A BR R

11.9.1. Etem %
1192, WRREFEX
11.93. BEEA

BXDE

11.10.1. IBX D EIAREFS)
11.10.1. RN

11.10.1. EFANN DB E

SEATHIAE [35

IR 12 BBEARIAMEZ(RNN) A EE T EAE S R E(NLP)

12.1. fEARNNER A
12.1.1. YIGRRNNIEITSCAR AR
12.12. fFARNNERBARIES
12.1.3. RNNBIXCASER A
122. tIRYIgEES
12.2.1. JIZRNNREUE %
1222, EEGEIESE
122.3. HUERIENEIR
122.4. 1BEDI
12.3. #EARNNMELHITHE
12.3.1. MRy ERT
12.3.2. {EMDeep Learning B & TIB RO
124, BFEY RN 4D 2s-ARIDEE ML
12.4.1. AT HEZENEIIRNN
12.4.2. ffMencoder-decoderggML&iHITH2SE I
12.4.3. {EFRNNIZS VSRR
12.5. FEAVE
12.5.1. KMAGBIFERNNARYR A
12.5.2. FERIRINGIRSEEERME
12.53. BEMLERFR NGBS
12.6. Transformert&fy
12.6.1. fFATransformersiE BT EAE S 1 IB
12.6.2. Transformers R Dt O A N B
12.6.3. Transformerst& AL =
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12.7.

12.8.

12.9.

Transformerst 5t

12.7.1. {ERTransformerstE AL AN 55
12.7.2. BEGEIETAE

12.7.3. ARG TR 2N E5
IR TR &N $52

12.8.1. f#fHugging FaceTransformer/ZE
12.8.2. HERH TEENEBENBERF
12.8.3. #1880 TEENEBENNLE
HthTransformerZEEb 45

12.9.1. @A TransformersZE 2 BIAIELE:
12.9.2. fEREMTransformersfzE

12.9.3. HfthTransformersFERIfL S

12.10. fEFBRNNAFIAttentionFF ANLPR FRAR R o SR PR A

12.10.1. MERNNAER DA A BRIBES BN AER
12.10.2. FESERE A2 EARNN, PFIEMFIF Transformers 874
12.10.3. SERRRZAIEMN

IR 13. 5 ohémies, GAN Al BuE i)

13.1.

13.2.

13.3.

BMVEIERT

13.1.1. [&4

13.1.2. REFEI
13.1.3. BEMER
AR &M BR4RID 2 HITPCA
13.2.1. R
13.2.2. PythonsFAysSEIl
13.2.3. MSEIEREEE
HERBEREE
13.3.1. REMEMLE
13.3.2. RIS
13.3.3. ERENME

13.4.

13.5.

13.6.

13.7.

13.8.

13.9.

HRE YRS

13.4.1. EREELIT
13.4.2. YEEFINER
13.4.3. HEER

K@ EThYRSEE

13.5.1. TiESSL A
13.5.2. ‘RISREIEIT
13.5.3. EALEMMLEAR
DHEIEThYRS LS

13.6.1. EEmIBAAE
1362 BB HEE
13.6.3. EALEMLEAR
Ty BEhémhges

13.7.1. FRZHMK
13.7.2. BEEREF>
13.7.3. RBEBTERE
BHEMNISTEIERIAERL
13.8.1. #EIRF
1382, g%

13.8.3. REMEMLIZ
A RIS Y BUR Y
13.9.1. MNEGERRE
13.9.2. BUEDRER
13.9.3. fERAXHUEMLE

13.101R AL

13.10.1. SEBRRZFE
13.10.2. FRERIRE
13.10.3. FAHESLEHUE
13.10.4. JHHEER



R 14 2B RIUTE

14.1.

14.2.

14.3.

14.4.

14.5.

14.6.

14.7.

14.8.

14.9.

14.10.

HETEREN

14.1.1. FEIEEN

HRENEX

14.2.1. BEFUENFETE

14.2.2. WEEANTK

1423. WF=ITE

BEEX

14.3.1. 2R

1432, FEHFHILM

BEE AN T BIRR - A SRS

144.1. CHCE%

1442, S 6
HITERER (—)

14.5.1. #HILEREE

14.52. H{LmTE

1453. EFEDHMNEL

BT ERER (T)

14.6.1. EFHHMEIT(EDA) BB ERE
14.6.2. BRL4mE
RN BTFFE S R

14.7.1. EFANNFES

14.72. LHEFRREHHL S E
E4=tmE

14.8.1. B

14.82. #HWHEEL BARRAPRIN B
FEMLE (—)

14.9.1. HEMLEEN

14.9.2. FHEMLEHISLFRE]F
TREZNEE (Z)

14.10.1. HEMLEEEFHARTIIBH
14.10.2. HEAMEELFFZHHERZEG
14.10.3. EMLETENA L RIERZRG
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R 15 A\ TEre. S5 A

15.1.

15.2.

15.3.

154.

155.

15.6.

15.7.

ERIARSS

15.1.1. ATERE (IA) WEREARSSBIF M. IR S kL
15.1.2. fERZEA

15.1.3. BRAATENEXBENS

15.14. ANIEBERFNERELE/AR

AT EEENETRERSHEN

152.1. ATEEMETREBUENZMILE S P
15.2.2. fERZH)
S5EETRSPERATSEEEXMNKG
15.3.1. ERAATSNEXBENR

1532, AIEBERFNERLE/AR

=E

15.4.1. ATZEEEXRetl Al BB IEH 8 S Pk
15.4.2. {BERZEH

15.4.3. BRAATENEXEBENS

154.4. NIEERFNEBELRE/BR

7l

15.5.1. ATEEEXN TA MY, A8 5 HkEL
15.5.2. {HERAZH

FEIT I AERATEEREENG

15.6.1. {ERZH

15.6.2. EAATENEBENR

15.63. AIZEBERFNERELE/AR

AFHATH
15.7.1. ATEEEMAHITEE N,
IEESE S

15.7.2. fERZEM
15.7.3. ERATEMRREBENK
15.7.4. NTBEERFPBELRER/AE
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15.8.

15.9.

HE

15.8.1. ATERENHENF M. VB Sk
15.8.2. fEREZH

15.83. ERATIENEREENK
15.8.4. ATEBERRIBHELRE/RG

Ml ARl
159.1. ATEREMFHUANR IR

MBSk
15.9.2. ERZEM
15.9.3. FRATIENMEXEBEENK
1594, ATEBEARRNBHELRE/BS

15.10. ASTER

15.10.1. ATEEAIZ BRI, M8 5Pkl
15.10.2. fERZH

15.10.3. R A TEEXEENK

15.10.4. ATERERRBBELR/AE

IR 16128 p R IPRI A TE RECHT

16.1.

16.2.

16.3.

IBM Watson Imaging Clinical ReviewiZ#T R &R A TE EER AT A
16.1.1. WENEFEGONREFE

16.1.2. BSIFEAREFSIR

16.1.3. BEFRIFTINEEGLE

16.14. AIBRERAATEMIGHETNERNEER

fEFDeepMind AR EFEGH TIRRA NG E B E
16.2.1. ERDEEE

1622, EFEGHRND LMEUZAR

16.2.3. GIRMBEMETTREF PN A

16.2.4. BERNEGRENE A

R Google Cloud Healthcare APIEH{TIZ BT AR RIS LI T FAIER DT
16.3.1. ATEEEFRIFMNAIEIT

16.3.2. tERATEREMENSITHZE IRNRES:

16.33. ATEENHANZHOAREE

16.3.4. DIXRUMIALES R ZM

16.4.

16.5.

16.6.

l6.7.

16.8.

16.9.

16.10.

M = E G EZ

16.4.1. ATEERTHERITHERNEEIZE
16.4.2. ANTEBEEN NOIDRFFRIN A

16.4.3. FRAATSEMRCEGBEDY
EYEFEGO TSR

16.5.1. MMEBMBRENTAEEAR

16.5.2. ARFEGEHHSIENEZ D

16.5.3. MBEEZRPIREIGRKRFHE

16.5.4. IRERARPNEEG DTS E

A OsiriX MD # T2 B R S HEIRRIA1L
16.6.1. FFARTRZEIDEGHNERRE

16.6.2. BFAIMEFEGNEIZHVHNTA
16.6.3. ATFREIFHFIIGRIIRA

16.6.4. IMRIFALNANNU RS

/A Nuance PowerScribe 360 #{TEFEGSGEFIRE RN EABS L2
16.7.1. EmERBEIRE

16.7.2. MBFRAHFRIEXER

16.7.3. #BF5IRKRKRIVBX BN 9
16.7.4. EFNAHERANEGERNLERTA
EFEGRIEIENE S 502

16.8.1. BTFEEZHNMEIESHRE

16.8.2. BGOSR ENEEHIENES
16.83. BTEEAZEGIENRS

16.8.4. TRELZ NdatasetsEERIERES

FHEZ WL TE Zebra Medical Vision EZEE RSP RIN B
16.9.1. FERERMELIEEHEFEIR

16.9.2. BFHEEDID LR LML

16.9.3. ATYEEEKEHEFYI7HHIDeep Learning
16.9.4. IFEEERTEEFEGHIBE LANELN
fEA31BM Watson Oncology# 1T TR & K EL 32 H AR R &2 00
16.10.1. EBEEE N PIHERNTUNIEE

16.10.2. BF Mg RmavFuN A

16.10.3. ERAEFMEGEERHTEESHN

16.10.4. fEFAMachine Learning R TN HE =



1R 17 AR DR SEA T E RN AEF A

17.1. @JFlatiron HealthE EFERTEAATEEIRITNRITUSRMR
17.1.1. TEMMRHRABERARE

ATZE#E

17.12. BHIEGARTERTEN S

17.1.3. MR KEARE SRS

17.1.4. ATEgRENER S ITHRIEEESSHIGRIF R A
17.2. f#AArterys Cardio AIBIEFIRE B G AR TE R VAR E

172.1. MAFZHRGERNRXEIEREAR

17.2.2. ATZEBETUN R BIROE S &

17.2.3. THMERSHINEFIERETSTT

ATERE
17.2.4, TEARRABFMSM T LAERR R MR
173. BRGHIESEMEYESZRERNTTE
173.1. MEEGHEBRNEUERESEA
17.32. BESWEGMERALSUE S TERIZH
173.3. BIRFEMLREESERII RSP ATERE
17.34. FABFRREUEERZFREIRN R,
17.4. fEMAEnlitic Curie# T2 Z R RN EFZ EER IR
17.4.1. BERSELRTREGNS RO
17.4.2. BEAMAUEMW A THEER RN AT &2
17.43. EAMENSHEIEEETIR SRS R
17.4.4. NN EZFRNARGIAR
17.5. HWEFEGNFEFIIEXS5Adoc
17.5.1. HRFEEGT A HEMLEEeM
1752. EXEGRIHBSEML
1753, TBFINEERSFHPRERE

17.6.

17.7.

17.8.

17.9.

LI | 39

ARERRR SR RHE AR S o] A BR AR

17.6.1. EXVizai B EFEGAERE
17.6.2. BB mi2LUR SIRIEME

17.6.3. BREQNFHNEHMERS

1764, BYATEETERZHSREENTERE
17.6.5. BT IZRERMERIRE RS
FEZHRINITEN IR S ER

17.7.1. BFNERASIEA T 8EE AR
17.7.2. FREENEEGHREGTNRT
17.7.3. EREHHITETIFERNL

17.74. ENEGAEBEINTES RHE

R AL 5 1858 I SLAE R F B G el Al 5 A B RL A
178.1. BTFEGZHAEHNEMNIIRN A
17.82. TEFAREISMINEFARPERIGIRIISE
17.83. BFAFINELTIHLTA

17.8.4. FRMERAABUEERG FHR

N RF &2 W EURIZIE T A SRadiomics
179.1. EFEGAEHRIERIUA

17.9.2. FEGHBEERNBER DT

17.9.3. B EGEIRIZIEIRS EYITSEY)
17.9.4. BEIEZESHSFEIESBTFIRKAI

17.10. EAONcimmune# T EYITEMIRFT & 5 ¥k

17.10.1. EEMEFETIRGE GEYRS VSRS
17.10.2. BEEYIREYRVIRARICUE L2
17.10.3. BIEEMIREMEW AT RIEME

17.10.4. @53 A TEBERTAN DA E VARSI M AR

IR 1818 A\ TERELIETT 28R EHIA BEht

18.1.

AT EAEERBANFERHN B UK SR ERA T GRS RAIKE
18.11. BTERASEEMIEEGHATEERK

18.12. BTRERZZRSFETAIREERKIITTIRE
18.13. BanfFIREERGTRHRRNE LT A

18.1.4. BERAFSEEFRMENIGREIMEGIAZ
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18.2. PathAIFEAEYEFEGIFAN T HRNATSEHRE 18.8. B A TEREBERIRFRIAKR A2 EEIGEE
18.2.1. HRRLFIEGAIES ST ARSI 188.1. BT EMEEBAREFXGIENATISETAR
18.2.2. ATEBEAEEHERG DR TN A 18.8.2. MRZHPOHARPEIERE S RIS
18.2.3. EI BTN SHMEMEHIDeep LearningBE ik 18.8.3. TEIEARIRIQPFHITIUN D ATHIA T BERL B
18.2.4. ATEge#BWEMEFHARSIRRIZETNFE 18.8.4. 2HHARAEGIMIRELRBLESHIE

18.3. Butterfly Network{E EX Bl R S MEHBI B EIE 18.9. B HMATEEIZETHAT SREFR
18.3.1. MUWBEGRESHNENHLRS 189.1. FEAATEESTETEGSIRFREIENTESIATT
1832, ATEBEAEFGISEEESHIFPHNA 18.9.2. EHBIHSIF MINREEF LM A TSR
18.3.3. EETFFAPLNMIEEGNE A 18.9.3. ENFARERIHEATHE
18.3.4. EMRSZETH B RS SLIERIAIIZEG! 18.9.4. AT EBEIHIT /AT A BT (8] 5 A A FEERBI R

18.4. Tempus AEN A THEESHEEEF LI MEL 18.10. ImmunoMindEREF 5 & R N F AR A T BER
184.1. ETERSEEHIZNMELIZIA TSR 18.10.1. 5%R& R NIEXEGAERNA TEEEREE
184.2. TEATTHIRIFESIGAKRS FGEIRNZHER 18.10.2. G FHIEE RBOMES LISLIAE 12T
18.4.3. BT A TEEEMIGFRE RIS EES M 18.10.3. BT ESREERNFEGEMINSY L
18.4.4. NMEWEFLIEHICIES SRRk 18.10.4. @it A TR EESLI G AT E R =

18.5. Caption HealthBI A T2 sEHEBNIZ BT O HT
18.5.1. FEATEEET BNV & LIE AR MIER

1BR 19. EF B PEI ARSI TN DA

18.5.2. BTFEXREBRBENATSERELHE 19.1. BB AEIE . B85 T A (GE Healthcare Edison)
18.53. BATEseiBsi S HBIRKE 19.1.1. NETFEEFHAHBIBEM
1854, EFRWARTATEEZHNERESESETGH 19.12. BEAEEGIENRATASTS

18.6. DayTwo AITERMEIAR G ST PIIA T EEEN A 19.13. EEFHAIIEEMS OITHIPAL
18.6.1. WEMARRFE G ITIATEERAR 19.1.4. REEEZBIZETRRINAEA
18.6.2. BREMARGEIES fREIEITEXE 19.2. fMAIBM Watson ImagingfE £ YEFE&IC RH SRS
18.6.3. WAL AT REIFE M 192.1. AFIRIEFEGHENNHIUEZDEEAR
18.6.4. WAEYAEEGAREN SR 19.2.2. EABEGEHIEEDIRIE RIS

18.7. AliveCorfl|Bwearablestt &2 #rEI & YRS 19.2.3. FRBGICEFHINARLS IR
18.7.1. RKwearables#iESEFEGE S LTI FEE U 19.24. BN NE ST IR
18.7.2. BFOMESHIERATEGFRNERINATEERE 19.3. Google DeepMind HealthTEE1& AT REINEsF S EA
18.7.3. BTFHEEENNwearables AR GIHT 1931, EXEGERENEREE LA
18.7.4. 1B dwearables5E Bt EEERENRGAR 19.32. M@ FEINRBITABNCIFERIER

1933, REFIEADMNETHNBEGHE
19.3.4. FEIRRIAFTHNBRF I B ENBRIEA AR
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19.5.

19.6.

19.7.

19.8.

FRM > A AR R B T TN Beh 88 5512 BT B 15

19.4.1. MNEGHRHIRERITNEL
19.4.2. BRI EATT

19.4.3. BEIRFEMNEEEIELEETUNREE
19.4.4. EIRPRSEBL PSRBT A B9 AR
BEFESEGNRITRFA TS EERE

195.1. EIEGA TEEEERIBA TN A
19.5.2. @I G AR L ERFEBIREE
19.5.3. MTARFHIESEGFERZENMEXE
19.5.4. ATZEBEXRITRAA R A6 RS2k
MEEF D EYMEFEFEL

19.6.1. WMEEBILTERGOTPIIN ALY RRE
19.6.2. EIEGHRA] NEYNERITEZEE
19.6.3. BEEGOHND FLHIEREHITRENE
19.6.4. XS E BT AT &M
ETEGNIRFIE T AN L

19.7.1. MEZWBEGATFINIRRETMATEETA

19.7.2. BEnpNEIRE £ A ERES

19.7.3. IIEFRRGHTNGERIEWNES

19.7.4. ETFTATEENTE T ENRIFNIRRES
5 Tableau #{TE F BN SR MBS
19.8.1. BEGEHIRLZHERRIAIMEAR

1982. AFHRZEAZLAGHIBENRERTA
19.8.3. B OB REIAE 2 & T RIS
19.8.4. BRAMEHEFHEMAKNEM

19.9.
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REPEEERHIIREL 2

199.1. RIFARBEFHEHIENZ 2
19.9.2. AANMEEGEIEEIEMNRACIEI L
1993, BEAMIELEEERANERLE
1994, BRREFRNEERT EZEAIRR

19.10. £YEF AEUE BISLPr A=A 5

19.10.1. REUBRTERFIZMIALA T R A9 AL TORL A 524
19.10.2. ABIBTE B ERAHESHZEMIAR
19.10.3. EMEFTUHALUEIN B BIE 3020
19.10.4. EFABIENARAEFE S

IR 20128 R A TE RERVICIEA AR D)
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20.2.

20.3.

20.4.
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