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Apresentacao

A Inteligéncia Artificial (IA) estd a transformar significativamente os dominios da tradugédo e
da interpretagdo Os avangos na modelizacdo linguistica, como o GPT-4 e 0s seus sucessores,
melhoraram drasticamente a exatiddo e a fluéncia das tradugbes automaticas, aproximando-as
cada vez mais da qualidade humana. Além disso, no dominio da interpretagéo, esta a facilitar
a comunicagao em tempo real através de sistemas de interpretagao simultanea, que utilizam
tecnologias de reconhecimento da fala e de traducdo automatica para fornecer tradugdes
instantaneas em varias linguas. Neste cenario, a TECH desenvolveu um programa totalmente
online que se adapta aos horarios pessoais e profissionais dos graduados. Além disso, utiliza a

metodologia inovadora de aprendizagem denominada Relearning, pioneira nesta universidade.
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Apresentacdo | 05 tech

Comestemestrado 100%online, vocécompreendera
as tecnologias mais avancadas em IA, dominando
ferramentas e técnicas de ponta para melhorar a
eficiéncia e a precisdo na traducdo e interpretacao”
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AlnteligénciaArtificial (IA) estatransformandorapidamenteocampodatraducdoeinterpretacdo,  Este Mestrado Préprio em Inteligéncia Artificial na Tradugao e Interpretagao
com avangos significativos na precisdo e eficiéncia desses processos. Ferramentas como — conta com o contetido mais completo e atualizado do mercado. Suas principais
0 Google Translate e o DeepL utilizam redes neurais avancadas para oferecer tradugbes em  caracteristicas sao:

tempo real e capturar nuances Iinguisticas Complexas. Ao mesmo tempo, as tecnologias + O desenvolvimento de estudos de caso apresentados por especia“stas em
emergentes estdo facilitando a comunicagao instantanea entre pessoas que falam diferentes Inteligéncia Artificial centrados no Departamento de RH.

idiornas por meio de aplicativos de interpretagao em tempo real + Os conteudos graficos, esquematicos e extremamente Uteis fornecem informagoes

Surge, assim, este Mestrado Proprio, que aprofundara os fundamentos dos modelos praticas sobre as disciplinas indispensaveis para o exercicio da profissao
linguisticos, explorando desde as abordagens tradicionais até as mais avangadas em + Exercicios praticos em que o processo de auto-avaliagéo é realizado para
IA. Nesse sentido, sera abordado o reconhecimento de voz e a andlise de sentimentos, melhorar a aprendizagem

capacitando os profissionais com as ferramentas necessarias para implementar essas
tecnologias em contextos praticos e enfrentar os desafios emergentes no campo. Nesse
sentido, sera abordado o reconhecimento de voz e a andlise de sentimentos, capacitando
os profissionais com as ferramentas necessarias para implementar essas tecnologias
em contextos praticos e enfrentar os desafios emergentes no campo.

+ Destaque especial para as metodologias inovadoras

+ Aulas tedricas, perguntas a especialistas, foruns de discussao sobre temas
controversos e trabalhos de reflexdo individual

*

Disponibilidade de acesso a todo o conteudo a partir de qualquer dispositivo,

. _ _ } . seja fixo ou movel, com conexao a Internet
Além disso, o programa investigarda a Tradugdo Automdtica Neural (NMT) e o

Processamento de Linguagem Natural (PLN), utilizando ferramentas e plataformas
especializadas que possibilitam a tradugéo instantéanea. T Também sera incluida uma
avaliagdo critica da qualidade das tradugbes em tempo real, juntamente com uma
reflexdo sobre os aspectos éticos e sociais associados a sua implementacéo.

Por Ultimo, sera abordado o desenvolvimento e a otimizacéo de plataformas de reconhecimento

da fala, bem como a forma de desenvolver chatbots com recurso a IA, aplicando técnicas de ; .
processamento da linguagem natural para melhorar a interagdo multilingue e a experiéncia do /mp/em entara SO/UQOGS Inova doras, como

utilizador. ara além disso, serdo aprofundados os desafios éticos e sociais que surgem nestes a tra(jugaNO automatica em tempo real e
dominios, garantindo que os profissionais os tratem de forma eficaz e ética. . .
sistemas de reconhecimento de voz, uma
Dessa forma, a TECH desenvolveu um detalhado programa universitario totalmente .
. N o . . vantagem competitiva num mercado de
online, que facilita aos graduados o acesso aos materiais educativos por meio de

qualquer dispositivo eletrénico com conexdo a Internet Isto elimina a necessidade de trabalho em constante mudanga"
se deslocar para um centro fisico e de cumprir um horario fixo. Além disso, incorpora a

revoluciondria metodologia Relearning, que se baseia na repeticdo de conceitos-chave

para conseguir uma melhor compreensao dos conteudos.
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Abordara os principios da Tradugdo Automatica
Neural (NMT) e do Processamento de Linguagem
Natural (PNL), incluindoa utilizagdo de ferramentas

Implementard solugGes inovadoras, como sistemas e plataformas especializadas. O que vocé esta
de traducdo automatica e reconhecimento de voz esperando para se matricular?

em tempo real, uma vantagem competitiva num

mercado de trabalho em constante mutacdo”

Analisaraaintegracdodemodelosdetraducdo
automatica e de recursos linguisticos, bem
como a experiéncia do utilizador na interface
destas ferramentas. Com todas as garantias

de qualidade da TECH!

O corpo docente deste curso inclui profissionais da area que transferem a experiéncia do
seu trabalho para esta capacitagao, além de especialistas reconhecidos de sociedades
cientificas de referéncia e universidades de prestigio.

O conteudo multimidia, desenvolvido com a mais recente tecnologia educacional,
permitira ao profissional uma aprendizagem contextualizada, ou seja, realizada através
de um ambiente simulado, proporcionando uma capacitacdo imersiva e programada
para praticar diante de situacdes reais.

A estrutura deste programa se concentra na Aprendizagem Baseada em Problemas,
através da qual o profissional devera resolver as diferentes situagbes de pratica
profissional que surgirem ao longo do curso académico. Para isso, contara com a ajuda
de um inovador sistema de video interativo realizado por especialistas reconhecidos.
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Objetivos

ste programa foi elaborado para proporcionar aos profissionais um conhecimento
aprofundado dos modelos linglisticos e da sua integracao com as tecnologias de |A, bem
como uma formacéo pratica em ferramentas de tradugdo em tempo real, plataformas de
tradugao assistida por IA e reconhecimento do discurso para a interpretagao automatica.
Alémdisso, centrar-se-a na concegéo dainterface e nos chatbotsmultilingues, fornecendo
uma visao global da forma como a IA esta a revolucionar a industria. Além disso os
desafios éticos e sociais serdo igualmente abordados, assegurando que os graduados
adqguiram competéncias técnicas avangadas.
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O principal objetivo deste Mestrado Proprio
seraodeoferecerumaformacaoabrangente,
combinando a teoria linguistica classica
com as aplicagbes mais avancadas da IA
no dominio da tradugéo e da interpretacao”
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Objetivos gerais

+ Compreender os fundamentos tedricos da Inteligéncia Artificial
+ Estudar os diferentes tipos de dados e entender o ciclo de vida dos dados

+ Avaliar o papel crucial dos dados no desenvolvimento e na implementagéo de
solugdes de Inteligéncia Artificial

+ Aprofundar conhecimentos sobre os algoritmos e a complexidade para resolver
problemas especificos

+ Explorar a base tedrica das redes neurais para o desenvolvimento do Deep Learning

+ Analisar a computacéo bioinspirada e sua relevancia para o desenvolvimento de
sistemas inteligentes

+ Compreender os modelos linguisticos classicos e modernos e a sua aplicagcdo em
ferramentas de Inteligéncia Artificial para a tradugéo e a interpretacéo

+ Adquirir competéncias para utilizar e otimizar ferramentas de |A na tradugéo em
tempo real, garantindo a preciséo e a fluéncia em contextos multilingues

+ Formar-se na utilizagao das principais plataformas e ferramentas de tradugé@o
assistida por IA, integrando-as eficazmente no fluxo de trabalho profissional

+ Aprender a integrar tecnologias de reconhecimento de voz em sistemas de
interpretagdo automatica, melhorando a acessibilidade e a eficiéncia

+ Conceber e programar chatbots multilingues com recurso a IA, melhorando a
interagdo com os utilizadores em diferentes linguas

Desenvolver critérios e métodos para avaliar a qualidade das tradugoes e
interpretacoes

Integrar ferramentas e plataformas de IA no fluxo de trabalho dos tradutores e
intérpretes, otimizando a produtividade

Formar-se na identificacéo e resolugdo dos desafios éticos e sociais relacionados
com a utilizagdo da Inteligéncia Artificial na tradugdo e interpretacao

Explorar e implementar inovagdes no dominio da tradugéo e da interpretagao
assistidas por |A, antecipando as tendéncias emergentes

Dotar-se das competéncias necessarias para liderar projetos e equipes na
implementacgao de solugdes de IA no dominio da tradugéo e da interpretagao

Sera capaz de liderar e inovar num ambiente
globalaltamente tecnologico e em constante
evolugao, através dos melhores materiais
didacticos, na vanguarda da tecnologia e da
educacao”



Objetivos especificos

Médulo 1. Fundamentos da Inteligéncia Artificial
+ Analisar a evolugao historica da Inteligéncia Artificial, desde seus primaérdios até o
estado atual, identificando os principais marcos e desenvolvimentos

+ Compreender o funcionamento das redes neurais e sua aplicagao em modelos de
aprendizagem em Inteligéncia Artificial

+ Estudar os principios e as aplicagdes dos algoritmos genéticos, analisando sua
utilidade na solugao de problemas complexos

+ Analisar a importancia de tesauros, vocabuldrios e taxonomias na estruturagao e no
processamento de dados para sistemas de 1A

Médulo 2. Tipos e Ciclo de Vida dos Dados
+ Compreender os conceitos fundamentais de estatistica e sua aplicagdo na andlise
de dados

+ |dentificar e classificar diferentes tipos de dados estatisticos, desde dados
quantitativos até qualitativos

+ Analisar o ciclo de vida dos dados, desde a geracao até o descarte, identificando as
principais etapas

+ Conhecer os estagios iniciais do ciclo de vida dos dados, destacando a importancia
do planejamento e da estrutura dos dados

+ Estudar os processos de coleta de dados, incluindo metodologia, ferramentas e
canais de coleta

+ Explorar o conceito de Datawarehouse (Data Datawarehouse), com énfase em seus
elementos constituintes e design

Objetivos |11 tech

Méddulo 3. Dados em Inteligéncia Artificial
+ Dominar os fundamentos da ciéncia de dados, abrangendo ferramentas, tipos e
fontes de analise de informagoes

+ Explorar o processo de transformagéo de dados em informacdes usando técnicas de
mineragao e visualizagdo de dados

+ Estudar a estrutura e as caracteristicas dos datasets, compreender sua importancia na
preparagao e no uso de dados para modelos de Inteligéncia Artificial

+ Usar ferramentas especificas e praticas recomendadas no manuseio e
processamento de dados, garantindo eficiéncia e qualidade na implementacéo da
Inteligéncia Artificial

Mddulo 4. Mineragéo de Dados Selegéao, Pré-Processamento e
Transformacgao

+ Dominar as técnicas de inferéncia estatistica para entender e aplicar métodos
estatisticos na mineragao de dados

+ Realizar andlises exploratorias detalhadas de conjuntos de dados para identificar
padroes, anomalias e tendéncias relevantes

+ Desenvolver habilidades na preparacao de dados, incluindo limpeza, integragao e
formatacéo de dados para uso em mineragao de dados

+ Implementar estratégias eficazes para lidar com valores perdidos em conjuntos de
dados, aplicando métodos de imputagao ou eliminagdo de acordo com o contexto

+ |dentificar e mitigar o ruido em dados, usando técnicas de filtragem e suavizagao
para melhorar a qualidade do conjunto de dados

+ Abordar o pré-processamento de dados em ambientes Big Data
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Médulo 5. Algoritmo e Complexidade em Inteligéncia Artificial

*

Introduzir estratégias de projeto de algoritmos, proporcionando uma solida
compreensao das abordagens fundamentais para a solugédo de problemas

Analisar a eficiéncia e a complexidade dos algoritmos, aplicando técnicas de analise
para avaliar o desempenho em termos de tempo e espaco

Estudar e aplicar algoritmos de classificagéo, compreendendo como eles funcionam
e comparando sua eficiéncia em diferentes contextos

Explorar algoritmos baseados em arvores, compreender sua estrutura e aplicagdes

Investigar algoritmos que utilizam Heaps, analisando a sua implementagéo e
utilidade na manipulagéo eficiente de dados

Analisar algoritmos baseados em gréaficos, explorando sua aplicagao na
representacao e solugao de problemas que envolvem relagdes complexas
Estudar os algoritmos Greedy, compreendendo a sua logica e aplicacdes na
resolugdo de problemas de otimizagado

Pesquisar e aplicar a técnica de backtracking para a solugéo sistematica de
problemas, analisando sua eficacia em uma variedade de ambientes

Médulo 6. Sistemas Inteligentes

*

*

*

*

Explorar a teoria dos agentes, compreendendo os conceitos fundamentais de como
eles funcionam e sua aplicagao em Inteligéncia Artificial e engenharia de software

Estudar a representacgao do conhecimento, incluindo a andlise de ontologias e sua
aplicagéo na organizagao de informagdes estruturadas

Analisar o conceito da Web semantica e seu impacto sobre a organizagao e a
recuperacéo de informagdes em ambientes digitais

Avaliar e comparar diferentes representacdes de conhecimento, integrando-as para
melhorar a eficiéncia e a preciséo dos sistemas inteligentes

Médulo 7: Machine Learning e Mineracao de Dados

+ Apresentar os processos de descoberta de conhecimento e os conceitos fundamentais de
aprendizado de maquina

+ Estudar arvores de decisao como modelos de aprendizagem supervisionada, compreendendo sua
estrutura e aplicagoes

+ Avaliar classificadores usando técnicas especificas para medir seu desempenho e preciséo na
classificagdo de dados

+ Estudar redes neurais, compreendendo sua operacao e arquitetura para resolver problemas
complexos de aprendizado de maquina

+ Explorar os métodos bayesianos e sua aplicagao no aprendizado de maquina, incluindo redes
bayesianas e classificadores bayesianos

+ Analisar modelos de regressao e de resposta continua para prever valores numéricos a partir de
dados

+ Estudar técnicas de clustering para identificar padres e estruturas em conjuntos de dados ndo
rotulados

+ Explorar a mineragdo de texto e o processamento de linguagem natural (NLP), compreendendo
como as técnicas de aprendizado de maquina séo aplicadas para analisar e compreender o texto

Médulo 8. Redes Neurais como Base do Deep Learning
+ Dominar os fundamentos da Aprendizagem Profunda, compreendendo sua fungao
essencial no Deep Learning

+ Analisar as operagdes fundamentais das redes neurais e entender sua aplicagdo na
criagao de modelos

+ Analisar as diferentes camadas usadas em redes neurais e aprender a seleciona-las
adequadamente

+ Compreender a unido eficaz de camadas e operagdes para projetar arquiteturas de
redes neurais complexas e eficientes



+ Utilizar treinadores e otimizadores para ajustar e melhorar o desempenho das redes
neurais

+ Explorar a conex&o entre neurdnios bioldgicos e artificiais para uma compreenséo
mais profunda do design de modelos

Mddulo 9. Treinamento de Redes Neurais Profundas

+ Resolver problemas relacionados ao gradiente no treinamento de redes neurais
profundas

+ Explorar e aplicar diferentes otimizadores para melhorar a eficiéncia e a convergéncia
dos modelos

+ Programar a taxa de aprendizagem para ajustar dinamicamente a velocidade de
convergéncia do modelo

+ Compreender e lidar com o superajuste por meio de estratégias especificas durante
0 treinamento

+ Aplicar diretrizes praticas para garantir o treinamento eficiente e eficaz de redes
neurais profundas

+ Implementar Transfer Learning como uma técnica avangada para melhorar o
desempenho do modelo em tarefas especificas

+ Explorar e aplicar técnicas de Data Augmentation para enriquecer os conjuntos de
dados e melhorar a generalizagcdo do modelo

+ Desenvolver aplicativos praticos usando Transfer Learning para resolver problemas
do mundo real

Médulo 10. Personalizagao de Modelos e Treinamento com TensorFlow
+ Dominar os fundamentos de TensorFlow e sua integragdo com o NumPy para o
manuseio eficiente de dados e célculos

+ Personalizar modelos e algoritmos de treinamento usando os recursos avangados
do TensorFlow

+ Explorar a APl tfdata para gerenciar e manipular conjuntos de dados com eficiéncia

Objetivos | 13 tech

Implementar o formato TFRecord para armazenar e acessar grandes conjuntos de
dados em TensorFlow

Utilizar camadas de pré-processamento do Keras para facilitar a construgéo de
modelos personalizados

Explore o projeto TensorFlow Datasets para aceder a conjuntos de dados

predefinidos e melhorar a eficiéncia do desenvolvimento.

Desenvolver um aplicativo de Deep Learning com TensorFlow, integrando o
conhecimento adquirido no maédulo

Aplicar de forma pratica todos os conceitos aprendidos na construcéo e treinamento de
modelos personalizados usando TensorfFlow em situaces do mundo real

Médulo 11. Deep Computer Vision com Redes Neurais Convolucionais
+ Compreender a arquitetura do cértex visual e sua importancia para no

Deep Computer Vision

Explorar e aplicar camadas convolucionais para extrair os principais recursos das
imagens

Implementar camadas de agrupamento e seu uso em modelos de Deep Computer

Vision com Keras

Analisar vérias arquiteturas de Redes Neurais Convolucionais (CNN) e sua
aplicabilidade em diferentes contextos

Desenvolver e implementar uma CNN ResNet usando a biblioteca Keras para
melhorar a eficiéncia e o desempenho do modelo

Utilizar modelos Keras pré-treinados para aproveitar a aprendizagem por
transferéncia para tarefas especificas

Aplicar técnicas de classificagao e rastreamento em um ambiente de Deep Computer
Vision

Explorar estratégias de detecgao e rastreamento de objetos usando Redes Neurais
Convolucionais
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Médulo 12. Processamento de Linguagem Natural (PLN) com Redes
Neurais Recorrentes (RNN) e Atengao

*

*

*

Desenvolver habilidades na geragao de texto usando Redes Neurais Recorrentes
(RNN)

Aplicar RNN na classificagédo de opinides para andlise de sentimentos em textos

Compreender e aplicar mecanismos de atencéo em modelos de processamento de
linguagem natural

Analisar e utilizar modelos Transformers em tarefas especificas de NPL

Explorar a aplicagdao de modelos Transformers no contexto do processamento de
imagens e da visdo computacional

Familiarize-se com o Transformers de Hugging Face para a implementagao eficiente de
modelos avangados

Comparar diferentes bibliotecas de Transformers para avaliar a sua adequagao a
tarefas especificas.

Desenvolver um aplicativo pratico de NLP que integre RNN e mecanismos de
atencdo para resolver problemas do mundo real

Maédulo 13. Autoencoders, GANs e Modelos de Difusao

*

*

*

*

*

Desenvolver representagoes eficientes de dados por meio de Autoencoders, GANs e
Modelos de Difusdo

Realizar PCA usando um codificador automatico linear incompleto para otimizar a
representacao de dados

Implementar e compreender a operagao de codificadores automaticos empilhados

Explorar e aplicar auto-codificadores convolucionais para representagdes eficientes
de dados visuais

Analisar e aplicar a eficacia de codificadores automaticos esparsos na representagao
de dados

+ Gerarimagens de moda a partir do conjunto de dados MNIST usando Autoencoders

+ Compreender o conceito de Redes Adversarias Generativas (GANS) e modelos de
difusdo

+ Implementar e avaliar o desempenho dos modelos de difuséo e GANs na geracao de
dados

Mddulo 14. Computagao Bioinspirada
+ Apresentar os conceitos fundamentais da computagao bioinspirada

+ Analisar estratégias de exploragdo de espaco em algoritmos genéticos

+ Examinar modelos de computagao evolutiva no contexto da otimizagao

+ Continuar a anélise detalhada dos modelos de computagao evolutiva

+ Aplicar a programagao evolutiva a problemas especificos de aprendizagem

+ Abordar a complexidade de problemas com varios objetivos na estrutura da computagéo
bioinspirada

+ Explorar a aplicagdo de redes neurais no campo da computagao bioinspirada

+ Aprofundar a implementacéo e a utilidade das redes neurais na computagao bioinspirada

Mddulo 15. Inteligencia Artificial: Estratégias e Aplicagoes
+ Desenvolver estratégias para a implementagao de inteligéncia artificial em servigos
financeiros

+ |dentificar e avaliar os riscos associados ao uso da IA no campo da saude
+ Avaliar os possiveis riscos associados ao uso da A no setor

+ Aplicacéo de técnicas de Inteligéncia Artificial na industria para melhorar a
produtividade

+ Conceber solugdes de Inteligéncia Artificial para otimizar os processos na
administracdo publica

+ Avaliar a implementagao de tecnologias de IA no setor educacional



+ Aplicar técnicas de inteligéncia artificial na silvicultura e na agricultura para melhorar
a produtividade

+ Otimizacéo dos processos de Recursos Humanos através da utilizagao estratégica
da Inteligéncia Artificial

Mddulo 16. Modelos Lingiiisticos e Aplicagao de IA
+ Adquirir um conhecimento sélido dos diferentes modelos linguisticos, dos
classicos aos baseados na Inteligéncia Artificial, e da sua relevancia na tradugéo e
na interpretacao
+ Desenvolver competéncias para aplicar modelos probabilisticos, baseados em
regras de aprendizagem profunda em tarefas de Processamento de Linguagem
Natural (PNL)

Médulo 17. 1A e Tradugdo em Tempo Real
+ Saiba como lidar com ferramentas de tradugdo em tempo real baseadas em IA,
melhorando a eficiéncia e a precisdo na comunicagdo multilingue

+ Desenvolver competéncias para avaliar a qualidade das traduces em tempo real,
utilizando métricas e indicadores especificos

Mddulo 18. Ferramentas e Plataformas Tradugao Assistida por 1A
+ Familiarize-se com as principais ferramentas e plataformas de tradugao assistida
por 1A (TAIA) e aprenda a integra-las no fluxo de trabalho profissional

+ Saiba como integrar recursos linglisticos e bases de dados nas ferramentas TAIA,
otimizando a produtividade e a coeréncia da tradugéo

Objetivos |15 tech

Madulo 19 Integragéo das tecnologias de reconhecimento da fala na
interpretagdo automatica

+ Desenvolver competéncias para integrar tecnologias de reconhecimento da fala em
sistemas de interpretagdo automatica, melhorando a acessibilidade e a qualidade da
interpretacédo

+ Saiba como melhorar a experiéncia do utilizador em sistemas de interpretacao
automatica através da otimizacéo das tecnologias de reconhecimento de voz

Mddulo 20. Concecao de interfaces e Chatbots multilingues utilizando

ferramentas de IA

+ Adquirir competéncias na concegado e desenvolvimento de chatbots multilingues utilizando
Inteligéncia Artificial, aplicando técnicas de Processamento de Linguagem Natural (PNL)

+ Aprenda a analisar dados e a otimizar o desempenho de chatbots multilingues, melhorando
a sua capacidade de interagir numa variedade de contextos e plataformas
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Competencias

Esta certificagdo académica permitira aos profissionais destacarem-se num mercado
de trabalho cada vez mais influenciado pela Inteligéncia Artificial. Desenvolverdo as
competéncias necessarias para aplicar modelos linguisticos avangados na elaboragao e
otimizacao de ferramentas de traducéo e interpretagéo, melhorando significativamente a
eficiéncia e a precisao do seu trabalho. Além disso, serdo capazes de utilizar plataformas
de IA para desenvolver solugbes inovadoras, como chatbots multilingues, e estaréo
preparados para enfrentar os desafios éticos e sociais relacionados com a utilizagcdo
destas tecnologias.
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Com uma formacdo que combina conhecimentos
técnicosavangcadoscomumacompreensdoprofunda
das implicacées €ticas, estara equipado para liderar
projetos num ambiente global digitalizado”
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Competéncias gerais

+ Dominar as técnicas de mineracéo de dados, incluindo a selecgéo, o pré-
processamento e a transformacgao de dados complexos

+ Concegéo e desenvolvimento de sistemas inteligentes capazes de aprender e de se
adaptar a ambientes em mudanca

+ Controlar as ferramentas de aprendizagem automatica e a sua aplicagao na
extragao de dados para a tomada de decistes

« Utilizar Autoencoders, GANs e modelagem de difusdo para resolver desafios
especificos em Inteligéncia Artificial

+ Implementar de uma rede codificador-decodificador para tradugéo automatica
neuronal

+ Aplicar os principios fundamentais das redes neurais na resolugdo de problemas
especificos

+ Utilizar e otimizar ferramentas de A para tradugdo em tempo real, melhorando a
precisdo e a fluéncia

+ Implementar plataformas e ferramentas de tradugao assistida por IA em ambientes
profissionais, otimizando os fluxos de trabalho

+ Implementar plataformas e ferramentas de tradugao assistida por IA em ambientes
profissionais, optimizando o fluxo de trabalho.

+ Aprender a integrar tecnologias de reconhecimento de voz em sistemas de
interpretagcdo automatica, melhorando a acessibilidade e a eficiéncia
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Competéncias especificas

+ Aplicar técnicas e estratégias de |A para melhorar a eficiéncia do setor retail + Analisar linguagens e softwares para a criagdo de ontologias, usando ferramentas
+ Aprofundar a compreenséo e a aplicagdo de algoritmos genéticos especificas para o desenvolvimento de modelos semanticos
+ Implementar técnicas de redugdo de ruido usando codificadores automaticos + Desenvolver técnicas de limpeza de dados para garantir a qualidade e a precisao

. L . . das informagdes usadas em analises subsequentes
+ Criar com eficiéncia conjuntos de dados de treinamento para tarefas de ¢ g

processamento de linguagem natural (NLP) + Aplicar técnicas de PLN na tradug&o e interpretagéo, aumentando a capacidade de

rocessamento linguistico multilingue.
+ Executar camadas de agrupamento e seu uso em modelos de Deep Computer P 9 g

Vision com Keras + Desenvolver chatbots com capacidades multilingues através da utilizagdo de IA,

. , . melhorando a interagdo com os utilizadores em diferentes linguas
+ Usar fungoes e graficos de TensorFlow para otimizar o desempenho de modelos

personalizados + Avaliar a qualidade das tradugoes e da interpretagéo assistidas por A, garantindo

_ A L . N elevados padrdes profissionais
+ Otimizar o desenvolvimento e a aplicagao de chatbots e assistentes virtuais, P P

entendendo como eles funcionam e suas possiveis aplicacdes + Integrar ferramentas de 1A no fluxo de trabalho dos tradutores e intérpretes,

. G . . melhorando a produtividade e a consisténcia.
+ Dominar a reutilizagdo de camadas pré-treinadas para otimizar e acelerar o

processo de capacitagdo + Abordar os desafios éticos e sociais relacionados com a aplicagdo da IA na

. o . . . - traducao e interpretagao
+ Construir a primeira rede neural, aplicando os conceitos aprendidos na pratica ¢ pretag

+ Explore as tendéncias emergentes e o futuro da IA no dominio da tradugéo e da

+ Ativar o Perceptron de Multiplas Camadas (MLP) usando a biblioteca Keras . _ .
interpretacdo, preparando-se para liderar a inovag&o.

+ Aplicar técnicas de exploragao e pré-processamento de dados, identificando e
preparando dados para uso eficaz em modelos de aprendizado de maquina

+ Implementar estratégias eficazes para lidar com valores perdidos em conjuntos de
dados, aplicando métodos de imputagado ou eliminagao de acordo com o contexto
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Direcao do curso

O Mestrado Proprio conta com uma equipe docente de alto nivel, composta por
especialistas internacionais em linguistica, Inteligéncia Artificial e suas aplicagbes na
traducdo e interpretacgao. De fato, a sua formacéao e experiéncia garantirdo um ensino de
qualidade, oferecendo uma perspetiva atualizada e pratica sobre as Ultimas tendéncias
e desafios do sector. Além disso, a equipe destaca-se pela sua capacidade de integrar
a teoria com aplicagdes reais, proporcionando aos licenciados as competéncias
necessarias para responder com sucesso as exigéncias do mercado global e tecnoldgico.
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Os professores s4o profissionais com uma vasta experiéncia
no desenvolvimento de tecnologias avancadas, como modelos
linguisticos e plataformas de traducéo assistida por IA, bem
como académicos reconhecidos pela sua investigagcao”
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Direcao

Dr. Arturo Peralta Martin-Palomino
CEO e CTO em Prometeus Global Solutions
CTO em Korporate Technologies
CTO em Al Shephers GmbH
Consultor e Assessor Estratégico de Negdcios da Alliance Medical
Diretor de Design e Desenvolvimento da DocPath

Doutorado em Engenharia da Computagao pela Universidade de Castilla - La Mancha

Doutorado em Economia, Negdcios e Finangas pela Universidade Camilo José Cela

Doutorado em Psicologia pela Universidade de Castilla - La Mancha

Mestrado em Executive MBA pela Universidade Isabel |

Mestrado em Gestao Comercial e de Marketing pela Universidade Isabel |

Mestrado Especialista em Big Data por Formagao Hadoop

Mestrado em Tecnologia da Informagao Avancada pela Universidade de Castilla-La Mancha

Membro do: Grupo de pesquisa SMILE
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Professores

Sra. Yésica Martinez Cerrato
+ Especialista em Educacao, Negocios e Marketing
+ Responsavel por Capacitagdes Técnicas na Securitas Seguranca Espanha
+ Product Manager em Seguranca Eletronica na Securitas Seguranga Espanha
+ Analista de Inteligéncia Empresarial na Ricopia Technologies

+ Técnica de Informatica e Responsavel por Salas de Informatica OTEC na
Universidade de Alcald de Henares

+ Colaboradora na Associagdo ASALUMA

+ Graduado em Engenharia Eletronica de Comunicagdes na Escola Politécnica
Superior, Universidade de Alcala de Henares

Sra. Cristina Del Rey Sanchez
+ Administrador de Gestao de Talentos na Securitas Seguridade Espafia, SL

+ Coordenador de Centros de Atividades Extracurriculares
Aulas de apoio e intervencdes pedagogicas com alunos do Ensino Basico e
Secundario.

+ Pos-graduagdo em Desenvolvimento, Realizagdo e Tutoria de AgOes de Formagao em
e-Learning.

+ Pos-graduagao em Intervencéo Precoce

+ Graduada em Pedagogia pela Universidade Complutense de Madrid.
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Estrutura e conteudo

Este Mestrado Proprio distingue-se pela sua abordagem abrangente, que cobrira tanto
os fundamentos linguisticos tradicionais como a aplicacao de tecnologias avangadas
de IA. Assim, os profissionais adquirirdo competéncias para enfrentar os desafios
contemporaneos da traducao e da interpretagao, aprendendo a utilizar ferramentas e
plataformas de IA que otimizam estes processos. Além disso, serd incluido o dominio
de tecnologias emergentes, como a interpretacdo automatica e o desenvolvimento

de chatbots multilingues, posicionando os licenciados na vanguarda da tecnologia e
preparando-os para liderar um ambiente digitalizado e globalizado.
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elif  operation — -HIRS
: s

] or_| i -UEE_I .
mirror mod.use y =
mifror mod.use z =

#iselection 3
mirror _ob, se Este programa oferecera a vocé uma formagao unica,
mod ifi}-p ) combinando os conhecimentos cldssicos da linguistica
bpy . copi com as ultimas inovagées da Inteligéncia Artificial,
prig apoiada pela revolucionaria metodologia Relearning”
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Maédulo 1. Fundamentos da Inteligéncia Artificial

1.1, Historia da inteligéncia artificial
1.1.1.  Quando comegamos a falar sobre Inteligéncia Artificial?
1.1.2.  Referéncias no cinema
1.1.3.  Importancia da inteligéncia artificial
1.1.4. Tecnologias que habilitam e d&o suporte a inteligéncia artificial
1.2, Inteligéncia Artificial em jogos
1.2.1.  Teoria dos jogos
1.2.2.  Minimax e poda Alfa-Beta
1.2.3.  Simulagao: Monte Carlo
1.3, Redes de neurénios
1.3.1.  Fundamentos bioldgicos
1.3.2.  Modelo computacional
1.3.3.  Redes de neurbnios supervisionadas e ndo supervisionadas
1.3.4. Perceptron simples
1.3.5.  Percetrdo multicamadas
1.4.  Algoritmos genéticos
1.4.1.  Historia
1.4.2. Base biologica
1.4.3. Codificagdo de problemas
1.4.4. Geragdo da populagdo inicial
1.4.5.  Algoritmo principal e operadores genéticos
1.4.6. Avaliagdo de individuos: Fitness
1.5, Tesauros, vocabuldrios, taxonomias
1.5.1.  Vocabularios
1.5.2. Taxonomias
1.5.3.  Tesauros
1.5.4.  Ontologias
1.5.5.  Representacao do conhecimento: Web Semantica
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1.6.  Web Semantica
1.6.1.  Especificagdes RDF, RDFS e OWL
1.6.2. Inferéncia/raciocinio
1.6.3.  Linked Data
1.7.  Sistemas especializados e DSS
1.7.1.  Sistemas especializados
1.7.2.  Sistemas de suporte a decisdo
1.8.  Chatbots e assistentes virtuais
1.81. Tipos de assistentes: Assistentes de voz e texto

1.8.2.  Partes fundamentais para o desenvolvimento de um assistente: Intengées,
entidades e fluxo de didlogo

1.8.3. Integracdo Web, Slack, Whatsapp, Facebook

1.8.4.  Ferramentas para o desenvolvimento de assistentes: Dialog Flow, Watson
Assistant

1.9. Estratégia de implementagao da IA

1.10. Futuro da Inteligéncia Artificial
1.10.1. Entendemos como detectar emogdes através de algoritmos
1.10.2. Criagao de uma personalidade: Linguagem, expressoes e conteudo
1.10.3. Tendéncias da inteligéncia artificial
1.10.4. Reflexdes

Maédulo 2. Tipos e Ciclo de Vida dos Dados

2.1.  Estatisticas
2.1.1. Estatisticas: Estatisticas descritivas, inferéncias estatisticas
2.1.2.  Populagdo, amostra, individual
2.1.3.  Variaveis Definigdo, escalas de medicéo
2.2.  Tipos de dados estatisticos
2.2.1.  Deacordocom o tipo
2.2.1.1. Quantitativo: Dados continuos e dados discretos
2.2.1.2. Qualitativos: Dados binomiais, dados nominais e dados ordinais
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2.3.

2.4.

2.5.

2.6.

2.7.

2.8.

2.2.2.  Deacordo com sua forma
2.2.2.1. Numérico
2.2.2.2. Texto
2.2.2.3. Légico
2.2.3.  Deacordo com a fonte
2.2.3.1. Primarios
2.2.3.2. Secundarios
Ciclo de vida dos dados
2.3.1. Etapas do ciclo
2.3.2. Marcos do ciclo
2.3.3.  Principios FAIR
Etapas iniciais do ciclo
2.4.1.  Definigdo de objetivos
2472 Determinagao de recursos necessarios
2.4.3. Diagrama de Gantt
2.4.4. Estruturas dos dados
Coleta de dados
2.571.  Metodologia de coleta
2.52. Ferramentas de coleta
2.5.3.  Canais de coleta
Limpeza de dados
2.6.1.  Fasesdalimpeza de dados
2.6.2.  Qualidade dos dados
2.6.3.  Manipulagdo de dados (com R)
Andlise de dados, interpretagéo e avaliagdo dos resultados
2.7.1. Medidas estatisticas
2.7.2.  Indices de relacdo
2.7.3.  Mineragdo de dados
Armazém de dados (Datawarehouse)
2.8.1.  Elementos que o compdem
2.8.2.  Desenho
2.8.3. Aspectos a considerar

2.9.

2.10.

Mddulo 3. Dados em Inteligéncia Artificial

3.1.

3.2.

3.3.

3.4.

3.5.

Disponibilidade de dados
29.1. Acesso

2.9.2. Utilidade

2.9.3. Seguranca

Aspectos regulamentares

2.10.1. Lei Geral de Protegao de Dados
2.10.2. Boas praticas
2.10.3. Outros aspectos regulamentares

Ciéncia de dados

3.1.1.  Ciéncia de dados

3.1.2.  Ferramentas avangadas para o cientista de dados
Dados, informagdes e conhecimentos

3.2.1. Dados, informagdes e conhecimentos
3.2.2. Tipos de dados

3.2.3.  Fontes de dados

De dados a informagdes

3.3.1.  Andlise de dados

3.3.2. Tipos de andlise

3.3.3.  Extracéo de informagdes de um Dataset
Extragdo de informagdes através da visualizagédo
3.4.1. Avisualizagdo como ferramenta de analise
3.4.2.  Métodos de visualizagéo

3.4.3.  Visualizagao de um conjunto de dados
Qualidade dos dados

3.5.1. Dados de qualidade

3.52.  Limpeza de dados

3.5.3.  Pré-processamento basico de dados



3.6.

3.7.

3.8.

3.9.

3.10.

Dataset

3.6.1.  Enriquecimento do Dataset

3.6.2.  Amaldigao da dimensionalidade

3.6.3.  Modificagdo de nosso conjunto de dados
Desequilibrio

3.7.1.  Desequilibrio de classes

3.7.2.  Técnicas de mitigagao do desequilibrio
3.7.3.  Equilibrio de um Dataset

Modelos ndo supervisionados

3.8.1.  Modelo ndo supervisionado
3.82. Métodos
3.8.3.  Classificagdo com modelos ndo supervisionados

Modelos supervisionados

3.9.1.  Modelo supervisionado
3.9.2.  Métodos
3.9.3. Classificagdo com modelos supervisionados

Ferramentas e praticas recomendadas

3.10.1. Praticas recomendadas para um cientista de dados
3.10.2. O melhor modelo

3.10.3. Ferramentas Uteis

Mddulo 4. Mineracao de dados. Selecao, Pré-Processamento e Transformacgao
41,

4.2.

Inferéncia estatistica

4.1.1. Estatistica descritiva vs. inferéncia estatistica
4.1.2.  Procedimentos paramétricos
4.1.3.  Procedimentos paramétricos

Analise exploratoria

4.21.  Andlise descritiva
422. Visualizagao
4.2.3.  Preparagdo dos dados

4.3.

4.4.

4.5.

4.6.

4.7.

4.38.

4.9.

Estrutura e contetdo | 29 tech

Preparacgéo dos dados

4.3.1. Integragao e limpeza de dados
4.3.2.  Normalizagao de dados
4.3.3. Transformando atributos

Os Valores Perdidos

441  Tratamento de valores perdidos
4.42.  Métodos de imputagao de maxima verosimilhanca
4.4.3.  Imputagdo de valores perdidos utilizando a aprendizado de maquinas

0O ruido nos dados

4.5.1.  Classes de ruido e seus atributos
4.52. Filtragem de ruidos

4.53. 0O efeito do ruido

A maldigao da dimensionalidade

4.6.1.  Oversampling

4.6.2.  Undersampling

4.6.3. Redugdo de dados multidimensionais

De atributos continuos a discretos

4.7.1. Dados continuos versus discretos
4.7.2.  Processo de discretizagao

Os dados

4.8.1. Selegéo de dados

4.8.2. Perspectivas e critérios de selegao
4.8.3. Métodos de selegdo

Selegado de Instancias

49.1. Métodos para sele¢ao de instancias

49.2.  Selegao de prototipos

493. Métodos avangados para selegao de instancias

4.10.  Pré-processamento de dados em ambientes Big Data
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Maédulo 5. Algoritmo e Complexidade em Inteligéncia Artificial 5.6.  Algoritmos com grafos
5.6.1.  Representagao

51. Introdugdo as Estratégias de design de algoritmos

511 Recursividade 5.6.2.  Caminho em largura

512 Divisdo e conquista 5.6.3.  Caminho em profundidade

513. Outras estratégias 5.6.4. Ordenacgéo topologica

5.2.  Eficiéncia e andlise de algoritmos 5.7 Algoritmos Greedy
52.1. Medidas de eficiéncia

5.2.2.  Como medir o tamanho da entrada

57.1. Aestratégia Greedy
5.7.2.  Elementos da estratégia Greedy
5.7.3.  Conversor de moedas

52.3.  Como medir o tempo de execugao

524, Melhor, pior e médio caso 5.7.4. Problema do Caixeiro Viajante

525 Notacdo assintotica 5.7.5.  Problema da mochila

L . L. ) . ) 5.8. Busca do caminho minimo
52.6. Critérios de andlise matematica para algoritmos ndo recursivos

52.7. Andlise matematica de algoritmos recursivos 58.1. O problema do caminhio minimo
5.8.2.  Arco e ciclos negativos
5.8.3. Algoritmo de Dijkstra

59.  Algoritmos Greedy sobre Grafos

5.2.8. Andlise empirica de algoritmos
5.3.  Algoritmos de ordenagao
53.1. Conceito de ordenagéo
5.3.2.  Ordenagéo bolha (Bubble sort)
5.3.3.  Ordenagéo por selegdo (Selection sort)

59.1.  Adrvore de extensdao minima
59.2. 0 algoritmo de Prim (algoritmo guloso)

5.3.4. Ordenagéo por insergdo (Insertion Sort) 593.  Dalgoritmo de Kruskal

5.3.5.  Ordenagdo por mistura (merge_sort) 594.  Andlise de complexidade

5.10. Backtracking
510.1. O Backtracking
5.10.2. Técnicas alternativas

5.3.6. Classificagdo répida (quick_sort)
54.  Algoritmos com arvores
54.1.  Conceito de arvore

5.4.2. Arvores binarias Médulo 6. Sistemas Inteligentes

5.4.3. Caminhos de arvores

6.1.  Teoria de Agentes
54.4. Representar expressoes 9

5.4.5.  Arvores bindrias ordenadas 611 Historia do conceito

5.4.6.  Arvores bindrias balanceadas 6.2 Definigao de agente

55, Algoritmos com Heaps 6.1.3.  Agentes em Inteligéncia Artificial
5.5.1.  Os Heaps
5.5.2. 0 algoritmo Heapsort

55.3. Asfilas de prioridade

6.1.4.  Agentes em Engenharia de Software



6.2.

6.3.

6.4.

6.5.

6.6.

6.7.

Arquiteturas de agentes

6.2.1. O processo de raciocinio de um agente

6.2.2. Agentes reativos

6.2.3.  Agentes dedutivos

6.2.4.  Agentes hibridos

6.2.5. Comparativa

Informagao e conhecimento

6.3.1.  Distingéo entre dados, informagdes e conhecimentos
6.3.2. Avaliagdo da qualidade dos dados

6.3.3. Métodos de captura de dados

6.3.4. Métodos de aquisi¢ao de informagdes

6.3.5. Métodos de aquisi¢ao de conhecimentos
Representacao do conhecimento

6.4.1.  Aimportancia da representagao do conhecimento

6.4.2.  Definicao da representacéo do conhecimento através de suas funcdes
6.4.3.  Caracteristicas de uma representagao do conhecimento
Ontologias

6.5.1. Introdugéo aos metadados

6.5.2.  Conceito filosofico de ontologia

6.5.3.  Conceito informatico de ontologia

6.5.4.  Ontologias de dominio e ontologias de nivel superior
6.5.5.  Como construir uma ontologia?

Linguagens para ontologias e software para criagdo de ontologias
6.6.1.  Triade RDF, Turtle e N

6.6.2.  RDF Schema

6.6.3. OWL

6.6.4. SPARQL

6.6.5. Introdugdo as diferentes ferramentas para a criagdo de ontologias
6.6.6. Instalacdo e uso do Protégé

Web Semantica

6.7.1. O estado atual e futuro da seguranga ad web semantica
6.7.2.  Aplicagbes da web semantica

6.8.

6.9.

6.10.
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Outros modelos de representagao do conhecimento

6.8.1.
6.8.2.
6.8.3.
6.8.4.
6.8.5.
6.8.6.
6.8.7.

Vocabularios
Visao global
Taxonomias
Tesauros
Folksonomias
Comparativa
Mapas mentais

Avaliagao e integragao das representagdes do conhecimento

6.9.1.
6.9.2.
6.9.3.
6.9.4.
6.9.5.

Logica de ordem zero

Logica de primeira ordem

Logica descritiva

Relacdo entre diferentes tipos de logica

Prolog: programagao baseada em logica de primeira ordem

Raciocinadores Semanticos, Sistemas Baseados no Conhecimento e Sistemas
Especialistas

6.10.1.
6.10.2.
6.10.3.
6.10.4.
6.10.5.
6.10.6.

Conceito de raciocinador

Aplicagdes de um raciocinador

Sistemas baseados no conhecimento

MYCIN, historia dos Sistemas Especialistas
Elementos e Arquitetura de Sistemas Especialistas
Criacéo de Sistemas Especialistas

Médulo 7. Machine Learning e Mineracao de Dados

7.1,

Introdugéo aos processos de descoberta de conhecimento e aos conceitos basicos de
Aprendizado de Maquina

701
7.1.2.
7.1.3.
7.1.4.
7.1.5.
7.1.6.
7.7
7.1.8.

Conceitos-chave dos processos de descoberta do conhecimento
Perspectiva historica dos processos de descoberta do conhecimento
Fases dos processos de descoberta do conhecimento

Técnicas utilizadas nos processos de descoberta do conhecimento
Caracteristicas dos bons modelos de machine learning

Tipos de informagdes de machine learning

Nocgoes basicas de aprendizagem

Nocgoes basicas de aprendizagem néo supervisionada
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7.2.

7.3.

7.4.

7.5.

7.6.

7.7.

Exploragao e pré-processamento de dados

7.2.1.
7.2.2.
7.2.3.
7.2.4.
7.2.5.
7.2.6.
7.2.7.
7.2.8.
7.29.

Processamento de dados

Tratamento de dados no fluxo de andlise de dados

Tipos de dados

Transformacgdes de dados

Visualizagao e exploragao de variaveis continuas

Visualizagao e exploragao de variaveis categoricas

Medidas de correlagéo

Representagdes graficas mais comuns

Introdugdo a analise multivariada e redugdo da dimensionalidade

Arvore de decisdo

7.3.1.
7.3.2.
7.3.3.
7.3.4.

Algoritmo ID
Algoritmo C
Overtraining e poda
Andlise de resultados

Avaliagdo de classificadores

7.4.1.
7.4.2.
7.4.3.
7.4.4.

Matrizes de confusédo

Matrizes de avaliagdo numérica
Estatistico de Kappa

Curvas Roc

Regras de classificagao

7.5.1.
7.5.2.
7.5.3.

Medidas de avaliagédo de regras
Introdugdo a representagao grafica
Algoritmo de sobreposigao sequencial

Redes Neurais

7.6.1.
7.6.2.
7.6.3.
7.6.4.

Conceitos bdsicos

Redes de neurénios simples

Algoritmo de back propagation
Introdugdo as redes neurais recorrentes

Métodos bayesianos

7.7.1.
7.7.2.
7.7.3.
7.7.4.

Conceitos basicas de probabilidade
Teorema de Bayes

Naive Bayes

Introducao as redes bayesianas
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7.8.  Modelos de regresséo e de resposta continua
7.8.1. Regressao linear simples
7.8.2. Regressao Linear Multipla
7.8.3. Regressao logistica
7.8.4.  Arvores de regressdo
7.8.5. Introducdo as Maquinas de Vetores de Suporte (SVM)
7.8.6. Medidas de bondade do ajuste
7.9.  Clustering
7.9.1.  Conceitos bésicos
7.9.2.  Clustering hierarquico
7.9.3.  Métodos probabilisticos
7.9.4.  Algoritmo EM
7.9.5.  Método B-Cubed
7.9.6. Métodos implicitos
7.10. Mineragao de texto e Processamento de Linguagem Natural (PNL)
7.10.1. Conceitos basicos
7.10.2. Desenvolvimento do corpus
7.10.3. Andlise descritiva
7.10.4. Introducéo a analise de sentimentos

Maédulo 8. Redes Neurais como Base do Deep Learning

8.1.  Aprendizado profundo
8.1.1.  Tipos de aprendizagem profunda
8.1.2.  Aplicativos de aprendizagem profunda
8.1.3.  Vantagens e desvantagens da aprendizagem profunda
8.2.  Operagdes
8.2.1.  Soma
8.2.2.  Produtos
8.2.3. Transferéncia
8.3. Camadas
8.3.1.  Camada de entrada
8.3.2. Camada oculta
8.3.3.  Camada de saida
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8.4.

8.5.

8.6.

8.7.

8.8.

8.9.

8.10.

Maddulo 9. Treinamento de Redes Neurais Profundas

9.1.

Unido de camadas e operagdes

8.4.1.  Design de arquiteturas

8.4.2.  Conexao entre camadas

8.4.3. Propagagdo para frente

Construcéo da primeira rede neural

8.5.1.  Design da rede

8.5.2.  Definigdo dos pesos

8.5.3.  Treinamento da rede

Treinador e otimizador

8.6.1.  Selegao do otimizador

8.6.2.  Definigdo de uma fungéo de perda

8.6.3.  Definigdo de uma métrica

Aplicacao dos principios das redes neurais

8.7.1.  Fungdes de ativagao

8.7.2. Retropropagacao

8.7.3.  Ajuste dos parametros

Dos neurdnios bioldgicos para os artificiais

8.8.1.  Funcionamento de um neurénio bioldgico
8.8.2.  Transferéncia de conhecimento para os neurénios artificiais
8.8.3.  Estabelecimento de relagdes entre ambos
Implementagédo de MLP (Perceptron multicamadas) com Keras
8.9.1. Definigdo da estrutura da rede

8.9.2.  Compilagdo do modelo

8.9.3.  Treinamento do modelo

Hiperparametros de Fine tuning de Redes Neurais
8.10.1. Selegdo da fungéo de ativagao

8.10.2. Estabelecer o Learning Rate

8.10.3. Ajuste dos pesos

Problemas de gradientes

9.1.1.  Técnicas de otimizagao de gradiente
9.1.2.  Gradientes estocasticos

9.1.3.  Técnicas de inicializagdo de pesos

9.2.

9.3.

9.4.

9.5.

9.6.

9.7.

9.8.

9.9.

Reutilizagdo de camadas pré-treinadas

9.2.1.  Treinamento de transferéncia de aprendizagem
9.2.2.  Extragao de caracteristicas

9.2.3.  Aprendizado profundo

Otimizadores

9.3.1.  Otimizadores de descida de gradiente estocastico

9.3.2. Otimizadores Adam e RMSprop

9.3.3.  Otimizadores de momento

Programacao da taxa de aprendizagem

9.41. Controle de taxa de aprendizagem automatica
9.42. Ciclos de aprendizagem

9.43. Termos de suavizagao

Sobreajuste

9.5.1. Validagao cruzada

9.5.2. Regularizagdo

9.53. Métricas de avaliagdo

Diretrizes praticas

9.6.1.  Design de modelos

9.6.2. Selegao de métricas e parametros de avaliagéo
9.6.3. Testes de hipoteses

Transfer Learning

9.7.1.  Treinamento de transferéncia de aprendizagem
9.7.2.  Extragao de caracteristicas

9.7.3.  Aprendizado profundo

Data Augmentation

9.8.1.  Transformagdes de imagem

9.82. Geragao de dados sintéticos

9.8.3. Transformagdo de texto

Aplicagao pratica de Transfer Learning

9.9.1. Treinamento de transferéncia de aprendizagem
9.9.2. Extragao de caracteristicas

9.9.3.  Aprendizado profundo



9.10.

Méddulo 10. Personalizacao de modelos e treinamento com TensorFlow

10.1.

10.2.

10.3.

10.4.

10.5.

10.6.

10.7.

Regularizagao

9.10.1. Lel

9.10.2. Regularizagao por maxima entropia
9.10.3. Dropout

TensorFlow

10.1.1. Uso da biblioteca TensorFlow

10.1.2. Treinamento de modelos com TensorFlow

10.1.3. Operagdes com graficos no TensorFlow

TensorFlow e NumPy

10.2.1. Ambiente computacional NumPy para Tensorflow
10.2.2. Utilizagado de arrays NumPy com TensorFlow

10.2.3. Operagbes NumPy para graficos do TensorFlow
Personalizagao de modelos e algoritmos de treinamento

10.3.1. Construgao de modelos personalizados com TensorFlow
10.3.2. Gestéo de parametros de treinamento

10.3.3. Utilizagao de técnicas de otimizagao para treinamento
Funcdes e graficos do TensorFlow

10.4.1. Fungdes com TensorFlow

10.4.2. Utilizagao de gréficos para treinamento de modelos
10.4.3. Otimizagéao de graficos com operagées do TensorFlow
Carregamento e pré-processamento de dados com Tensorflow
10.5.1. Carregamento de conjuntos de dados com TensorFlow
10.5.2. Pré-processamento de dados com TensorFlow

10.5.3. Utilizagao de ferramentas do Tensorflow para manipulagéo de dados
API tfdata

10.6.1. Utilizagdo da API tf.data para processamento de dados
10.6.2. Construgao de fluxos de dados com tf.data

10.6.3. Uso da API tf.data para treinamento de modelos

O formato TFRecord

10.7.1. Utilizagao da APl TFRecord para serializagao de dados
10.7.2. Carregamento de arquivos TFRecord com TensorFlow
10.7.3. Utilizagdo de arquivos TFRecord para treinamento de modelos

10.8.

10.9.
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Camadas de pré-processamento do Keras

10.8.1. Utilizagdo da API de pré-processamento do Keras

10.8.2. Construcao de pipelined de pré-processamento com Keras

10.8.3. Uso da API de pré-processamento do Keras para treinamento de modelos
O projeto TensorFlow Datasets

10.9.1. Utilizagdo de TensorFlow Datasets para carregamento de dados

10.9.2. Pré-processamento de dados com TensorFlow Datasets

10.9.3. Uso de TensorFlow Datasets para treinamento de modelos

10.70. Construgao de uma aplicacédo de Deep Learning com TensorFlow

10.10.1. Aplicagao pratica

10.10.2. Construgéo de uma aplicagao de Deep Learning com TensorFlow
10.10.3. Treinamento de um modelo com TensorFlow

10.10.4. Utilizagado da aplicagao para previséo de resultados

Médulo 11. Deep Computer Vision com Redes Neurais Convolucionais

11.1.

11.2.

11.3.

11.4.

A Arquitetura do Visual Cortex

11.1.1. Fungoes do cortex visual

11.1.2. Teorias da visdo computacional

11.1.3. Modelos de processamento de imagens
Camadas convolucionais

11.2.1. Reutilizagao de pesos na convolugéo
11.2.2. Convolugéo D

11.2.3. Fungbes de ativagao

Camadas de agrupamento e implementagao de camadas de agrupamento com o Keras
11.3.1. Pooling e Striding

11.3.2. Flattening

11.3.3. Tipos de Pooling

Arquiteturas CNN

11.4.1. Arquitetura VGG

11.4.2. Arquitetura AlexNet

11.4.3. Arquitetura ResNet
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11.5.

11.6.

11.7.

11.8.

11.9.

11.10.

Implementagao de uma CNN ResNet- usando Keras
11.5.1. Inicializagéo de pesos

11.5.2. Definicdo da camada de entrada

11.5.3. Definigéo da saida

Uso de modelos pré-treinados do Keras

11.6.1. Caracteristicas dos modelos pré-treinados
11.6.2. Usos dos modelos pré-treinados

11.6.3. Vantagens dos modelos pré-treinados
Modelos pré-treinados para aprendizado por transferéncia
11.7.1. Aprendizagem por transferéncia

11.7.2. Processo de aprendizagem por transferéncia
11.7.3. Vantagens do aprendizagem por transferéncia
Classificagdo e localizagdo em Deep Computer Vision
11.8.1. Classificagao de imagens

11.8.2. Localizagao de objetos em imagens

11.8.3. Detecgao de objetos

Detecgao e rastreamento de objetos

11.9.1. Métodos de detecgao de objetos

11.9.2. Algoritmos de rastreamento de objetos

11.9.3. Técnicas de rastreamento e localizagao
Segmentagao semantica

11.10.1. Aprendizagem profunda para segmentagdo semantica
11.10.1. Detecgéo de bordas

11.10.7. Métodos de segmentagao baseados em regras

Médulo 12. Processamento de Linguagem Natural (PLN) com Redes Neurais

Recorrentes (RNN) e Atencdo

12.1.

Geragdo de texto usando RNN

12.1.1. Treinamento de uma RNN para geracdo de texto
12.1.2. Geragdo de linguagem natural com RNN

12.1.3. AplicagGes de geragao de texto com RNN

12.2.

12.3.

12.4.

12.5.

12.6.

12.7.

12.8.

12.9.

Criagao do conjunto de dados de treinamento

12.2.1. Preparagao dos dados para treinamento de uma RNN

12.2.2. Armazenamento do conjunto de dados de treinamento
12.2.3. Limpeza e transformagao dos dados

12.2.4. Andlise de sentimento

Classificagdo de opinides com RNN

12.3.1. Detecgdo de temas nos comentarios

12.3.2. Andlise de sentimento com algoritmos de aprendizagem profunda
Rede codificador-decodificador para tradugéo automatica neural
12.4.1. Treinamento de uma RNN para tradugdo automatica

12.4.2. Uso de uma rede encoder-decoder para tradugdo automatica
12.4.3. Aumento da precisdo da tradugdo automatica com RNN
Mecanismos de atengao

12.5.1. Aplicagdo de mecanismos de atengdo em RNN

12.5.2. Uso de mecanismos de atencdo para melhorar a precisdo dos modelos
12.5.3. Vantagens dos mecanismos de aten¢do em redes neurais
Modelos Transformers

12.6.1. Uso de modelos Transformers para processamento de linguagem natural
12.6.2. Aplicagdo de modelos Transformers para visdo

12.6.3. Vantagens dos modelos Transformers

Transformers para visao

12.7.1. Uso de modelos Transformers para viséo

12.7.2. Processamento de dados Imagem

12.7.3. Treinamento de modelos Transformers para visao

Biblioteca Transformers de Hugging Face

12.8.1. Uso da Biblioteca Transformers de Hugging Face

12.8.2. Aplicagdo da Biblioteca Transformers de Hugging Face
12.8.3. Vantagens da Biblioteca Transformers de Hugging Face
Outras bibliotecas Transformers. Comparativa

12.9.1. Comparagao entre as diferentes bibliotecas Transformers
12.9.2. Uso das diferentes bibliotecas Transformers

12.9.3. Vantagens das diferentes bibliotecas Transformers



12.10. Desenvolvimento de um aplicativo de PLN com RNN e atengéo. Aplicagao Pratica

Maédulo 13. Autoencoders, GANs , e modelos de difusdo

13.1.

13.2.

13.3.

13.4.

13.5.

13.6.

12.10.1. Desenvolvimento de um aplicativo de processamento de linguagem natural com

RNN e atengéo

12.10.2. Uso de RNN, mecanismos de atengdo e modelos Transformers no aplicativo

12.10.3. Avaliagao da aplicagdo pratica

Representacéo de dados eficientes

13.1.1. Reducgao da dimensionalidade

13.1.2. Aprendizado profundo

13.1.3. Representagbes compactas

Realizagao de PCA com um codificador automatico linear incompleto
13.2.1. Processo de treinamento

13.2.2. Implementagdo em Python

13.2.3. Utilizagdo de dados de teste
Codificadores automaticos empilhados

13.3.1. Redes neurais profundas

13.3.2. Construgéo de arquiteturas de codificagao
13.3.3. Uso da regularizagao

Autoencoders convolucionais

13.4.1. Design de modelos convolucionais
13.4.2. Treinamento de modelos convolucionais
13.4.3. Avaliagao de resultados

Eliminagdo de ruido de codificadores automaticos
13.5.1. Aplicacdo de filtros

13.5.2. Design de modelos de codificagdo
13.5.3. Uso de técnicas de regularizagao
Codificadores automaticos dispersos

13.6.1. Aumentando a eficiéncia da codificagéo
13.6.2. Minimizando o numero de parametros
13.6.3. Utilizagdo de técnicas de regularizagao

13.7.

13.8.

13.9.

13.10.
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Codificadores automaticos variacionais

13.7.1. Utilizagéo de otimizagao variacional

13.7.2. Aprendizagem profunda n&o supervisionada
13.7.3. Representagoes latentes profundas
Geragéo de imagens MNIST de moda

13.8.1. Reconhecimento de padrbes

13.8.2. Geracdo de imagens

13.8.3. Treinamento de Redes Neurais Profundas
Redes adversarias generativas e modelos de difusdo
13.9.1. Geracdo de conteudo a partir de imagens
13.9.2. Modelagem de distribui¢es de dados
13.9.3. Uso de redes adversarias

Implementagéo dos modelos

13.10.1. Aplicagao pratica

13.10.2. Implementagdo dos modelos

13.10.3. Uso de dados reais

13.10.4. Avaliagado de resultados

tecn

Mddulo 14. Computacao Bioinspirada

14.1.

14.2.

14.3.

14.4.

Introdugdo a computagéo bioinspirada

14.1.1. Introdugao a computacao bioinspirada

Algoritmos de adaptagéo social

14.2.1. Computagao bioinspirada baseada em col6nias de formigas
14.2.2. Variantes dos algoritmos das col6nias de formigas
14.2.3. Computagao baseada em nuvens de particulas
Algoritmos genéticos

14.3.1. Estrutura geral

14.3.2. Implementagdes dos principais operadores
Estratégias de exploragao do espago para algoritmos genéticos
14.4.1. Algoritmo CHC

14.4.2. Problemas multimodais
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14.5. Modelos de computagéo evolutiva (1)
14.5.1. Estratégias evolutivas
14.5.2. Programacao evolutiva
14.5.3. Algoritmos baseados na evolugao diferencial
14.6. Modelos de computagéo evolutiva (I1)
14.6.1. Modelos de evolugdo baseados em estimativas de distribuigdes (EDA)
14.6.2. Programacdo genética
14.7. Programacgéo evolutiva aplicada a dificuldades de aprendizagem
14.7.1. Aprendizagem baseada em regras
14.7.2. Métodos evolutivos em problemas de selegéo de instancias
14.8. Problemas multiobjetivo
14.8.1. Conceito de dominancia
14.8.2. Aplicagdo de algoritmos evolutivos a problema multiobjetivo
14.9. Redes neurais (1)
14.9.1. Introdugdo as redes neurais
14.9.2. Exemplo pratico com redes neurais
14.10. Redes neurais (1)
14.10.7. Casos de uso de redes neurais na pesquisa médica
14.10.2. Casos de uso de redes neurais em economia
14.10.3. Casos de uso de redes neurais em visado artificial

Mddulo 15. Inteligéncia Artificial: Estratégias e aplicagoes

15.1. Servicos financeiros

15.1.7. Asimplicagdes da Inteligéncia Artificial nos servigos financeiros Oportunidades e
desafios

15.1.2. Casos de uso
15.1.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de Inteligéncia Artificial
15.1.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagbes futuras da Inteligéncia Artificial
15.2. Implicagdes da Inteligéncia Artificial na area de saude
15.2.1. Implicagbes da Inteligéncia Artificial na drea de saude. Oportunidades e desafios
15.2.2. Casos de uso




15.3.

15.4.

15.5.

15.6.

15.7.

15.8.

15.0.
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Riscos relacionados ao uso de IA na area de saude

15.3.1. Riscos potenciais relacionados ao uso de Inteligéncia Artificial

15.3.2. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da Inteligéncia Artificial

Retail

15.4.1. Participagao da Inteligéncia Artificial no Retail. Oportunidades e desafios

15.4.2. Casos de uso

15.4.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de Inteligéncia Artificial

15.4.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagoes futuras da Inteligéncia Artificial

Industria

15.5.1. Participagdo da Inteligéncia Artificial no A industria. Oportunidades e desafios

15.5.2. Casos de uso

Riscos potenciais relacionados ao uso de Inteligéncia Artificial

15.6.1. Casos de uso

15.6.2. Riscos potenciais relacionados ao uso de Inteligéncia Artificial

15.6.3. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da Inteligéncia Artificial

Administragao publica

15.7.1. Participagéo da Inteligéncia Artificial no A Administragao publica. Oportunidades
e desafios

15.7.2. Casos de uso

15.7.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de Inteligéncia Artificial

15.7.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagbes futuras da Inteligéncia Artificial

Educacéo

15.8.1. Participago da Inteligéncia Artificial no A EDUCAGCAQ. Oportunidades e desafios

15.8.2. Casos de uso

15.8.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de Inteligéncia Artificial

15.8.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da Inteligéncia Artificial

Silvicultura e agricultura

15.9.1. Participagao da IA na silvicultura e na agricultura Oportunidades e desafios

15.9.2. Casos de uso

15.9.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de Inteligéncia Artificial

15.9.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da Inteligéncia Artificial
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15.10. Recursos Humanos

15.10.1. Participagao da Inteligéncia Artificial nos Recursos Humanos Oportunidades e
desafios

15.10.2. Casos de uso
15.10.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de Inteligéncia Artificial
15.10.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da Inteligéncia Artificial

Mddulo 16. Modelos Linguisticos e Aplicagao de IA

16.1.

16.2.

16.3.

16.4.

16.5.

Modelos Classicos de Linguistica e sua Relevancia na 1A
16.1.1.
16.1.2.
16.1.3.
16.1.4. Aplicagdes dos Modelos Classicos em IA

Modelos probabilisticos Linguistica e sua Aplicagdo na IA

16.2.1. Modelos de Markov Ocultos (HMM)

16.2.2. Modelos de Linguagem Estatisticos

16.2.3. Algoritmos aprendizagem supervisionada e ndo supervisionada
16.2.4. Aplicagdes em Reconhecimento de Voz e processamento de Texto
Modelos baseados Regras e sua Implementagéo na IA. GPT

Gramatica Generativa e Transformacional
Teoria Linguistica Estrutural:
Teoria da Gramatica Formal:

16.3.1. Gramaticas Formais e Sistemas de Regras

16.3.2. Representagao do conhecimento e légica computacional

16.3.3. Sistemas Especialistas e Motores de Inferéncia

16.3.4. Aplicagbes em sistemas de didlogo e assistentes virtuais

Modelos de aprendizagem profunda em linguistica e sua utilizagédo na IA

16.4.1. Redes neurais convolucionais para processamento de texto

16.4.2. Redes neuronais recorrentes e LSTM para modelagao de sequéncias

16.4.3. Modelos de cuidados e transformadores. APERTIUM

16.4.4. Aplicagbes em tradugdo automatica, geragao de texto e analise de sentimentos
Representagoes Distribuidas do Linguagem e Seu Impacto na IA

16.5.1. Word embeddings e modelos de espago vetorial

16.5.2. Representagdes Distribuidas de Frases e Documentos

16.5.3.
16.5.4.

Modelos de Bolsa de Palavras e Modelos de Linguagem Continuo

AplicagGes de recuperagéo de informagao, clustering de documentos e
recomendagao de conteudos

16.6.

16.7.

16.8.

16.9.

16.10.

Modelos de tradugdo automatica e sua evolugao na IA. Lilt

16.6.1. Modelos de Tradugéo Estatistica e Baseados em Regras

16.6.2. Avangos em Tradugéo Automatica Neural (NMT):

16.6.3. Abordagens Hibridas e Modelos multilingues

16.6.4. Aplicagdes em Servigos de Tradugéo Online e Localizagao de Conteuido
Modelos de Andlise de Sentimentos e Sua Utilidade na IA

16.7.1.
16.7.2.
16.7.3.
16.7.4.

Métodos de Classificagdo de sentimentos
Detecgao de Emogbes em Texto
Andlise de Opinides e Comentarios de Usuarios

Aplicagdes em Redes Sociais, Analise de Opinides de Produtos e Atendimento ao
Cliente

Modelos de Geragéo de Linguagem e Sua Aplicagéo na IA TransPerfect Globallink
16.8.1.
16.8.2.
16.8.3.
16.8.4. Aplicagcdes em Escrita Automatica, Resumo de Texto e Conversagao Inteligente
Modelos de Reconhecimento de Voz e Sua Integragédo na IA

16.9.1. Métodos de Extracdo de Caracteristicas de Audio

16.9.2. Modelos de Reconhecimento de voz baseados em redes neurais

16.9.3.
16.9.4.

Modelos de Geragéo de Texto Auto-regressivos
Geragéo de Texto Condicionado e Controlado
Modelos de Geragéo de Linguagem baseados na GPT

Melhorias na precisao e robustez do reconhecimento de voz

Aplicagdes em Assistentes Virtuais, Sistemas de Transcrigdo e Controle de
Dispositivos por Voz

Desafios e Futuro dos Modelos Lingtisticos na IA

16.10.1. Desafios na Compreenséo do Linguagem Natural

16.10.2. Limitagdes e Vieses nos Modelos Linguisticos Atuais
16.10.3. Pesquisa e tendéncias futuras em modelos linguisticos na 1A

16.10.4. Impacto em futuras aplicagdes, como a Inteligéncia Artificial Geral (IAG) e a
compreensdo da linguagem humana. SmartCAt



Mddulo 17. IA e Tradugao em Tempo Real

17.1.

17.2.

17.3.

17.4.

17.5.

17.6.

17.7.

Introducéo a tradugéo em tempo real com IA

17.1.1. Definigéo e conceitos basicos

17.1.2. Importancia e aplicagées em diversos contextos

17.1.3. Desafios e oportunidades

17.1.4. Ferramentas como Fluently ou Voice Tra

Fundamentos da Inteligéncia Artificial na tradugéo

17.2.1. Breve introdugdo a inteligéncia artificial

17.2.2. AplicagGes especificas na tradugao

17.2.3. Modelos e algoritmos relevantes

Ferramentas de tradugdo em tempo real baseadas em |A

17.3.1. Descricéo das principais ferramentas disponiveis

17.3.2. Comparagao de funcionalidades e caracteristicas

17.3.3. Casos de uso e exemplos praticos

Modelos de Tradugdo Automatica Neural (NMT). SDL language Cloud
17.4.1. Principios e funcionamento dos modelos NMT

17.4.2. Vantagens sobre os enfoques tradicionais

17.4.3. Desenvolvimento e evolugao dos modelos NMT
Processamento de Linguagem Natural (NLP) na tradugédo em tempo real. SayHi TRanslate
17.5.1. Conceitos basicos de NLP relevantes para a tradugao

17.5.2. Técnicas de pré-processamento e pos-processamento
17.5.3. Melhora da coeréncia e coesao do texto traduzido

Modelos de tradugdo multilingue e multimodal

17.6.1. Modelos de tradugao que suportam mdltiplos idiomas

17.6.2. Integracdo de modalidades como texto, voz e imagens
17.6.3. Desafios e consideragbes na tradugao multilingue e multimodal
Avaliagao da qualidade na tradugao em tempo real com |A

17.7.1. Métricas de avaliagdo da qualidade da tradugao

17.7.2. Métodos de avaliagdo automatica e humana. iTranslate Voice
17.7.3. Estratégias para melhorar a qualidade da tradugao

17.8.

17.9.
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Integragao de ferramentas de tradugéo em tempo real em ambientes profissionais
17.8.1. Uso de ferramentas de tradugao no trabalho diario

17.8.2. Integragdo com sistemas de gerenciamento de conteudo e localizagao
17.8.3. Adaptacdo das ferramentas as necessidades especificas do usuario
Desafios éticos e sociais na tradugédo em tempo real com IA

17.9.1. Vieses e discriminagéo na tradugao automatica

17.9.2. Privacidade e seguranga dos dados do usuario

17.9.3. Impacto na diversidade linguistica e cultural

17.10. Futuro da tradugéo em tempo real baseada em IA. Applingua

17.10.1. Tendéncias emergentes e avancos tecnologicos
17.10.2. Perspectivas futuras e possiveis aplicagbes inovadoras
17.10.3. ImplicagGes para a comunicagao global e a acessibilidade linguistica

Maédulo 18. Ferramentas e Plataformas Traducao Assistida por 1A

18.1.

18.2.

18.3.

18.4.

Introdugdo as ferramentas e plataformas de tradugado assistida por 1A
18.1.1. Definigéo e conceitos basicos

18.1.2. Breve historia e evolugdo

18.1.3. Importancia e beneficios na tradugao profissional

Principais ferramentas de tradugéo assistida por 1A

18.2.1. Descrigao e funcionalidades das ferramentas lideres no mercado
18.2.2. Comparagao de caracteristicas e pregos

18.2.3. Casos de uso e exemplos praticos

Plataformas de tradugao assistida por IA no ambito profissional. Wordfast
18.3.1. Descrigao de plataformas populares de tradugdo assistida por IA
18.3.2.  Funcionalidades especificas para equipes de tradugéo e agéncias
18.3.3. Integragdo com outros sistemas e ferramentas de gerenciamento de projetos
Modelos de tradugdo automatica implementados em ferramentas de TAIA
18.4.1. Modelos de tradugao estatistica

18.4.2. Modelos de tradugao neural

18.4.3. Avangos em Tradugéo Automatica Neural (NMT) e seu impacto nas ferramentas
de TAIA
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18.5.

18.6.

18.7.

18.8.

18.9.

18.10.

Integragao de recursos linglisticos e bases de dados em ferramentas de TAIA

18.5.1. Uso de corpora e bases de dados linguisticas para melhorar a precisao da
tradugao

18.5.2. Integragao de diciondrios e glossarios especializados

18.5.3. Importancia do contexto e da terminologia especifica na tradugao assistida por IA
Interface do usuério e experiéncia do usuario em ferramentas de TAIA

18.6.1. Design e usabilidade das interfaces do usudrio

18.6.2. Personalizagao e configuragao de preferéncias

18.6.3. Acessibilidade e suporte multilingue nas plataformas de TAIA
Avaliagdo da qualidade na tradugéo assistida por 1A

18.7.1. Métricas de avaliagéo da qualidade da tradugéo

18.7.2. Avaliagdo automatica vs. avaliagdo humana

18.7.3. Estratégias para melhorar a qualidade da tradugao assistida por IA
Integragdo das ferramentas TAIA no fluxo de trabalho do tradutor

18.8.1. Incorporagao de ferramentas de TAIA no processo de tradugao

18.8.2. Otimizagao do fluxo de trabalho e aumento da produtividade

18.8.3. Colaboragao e trabalho em equipe em ambientes de tradugéo assistida por IA
Desafios éticos e sociais no uso de ferramentas de TAIA

18.9.1. Vieses e discriminagao na tradugao automatica

18.9.2. Privacidade e seguranga dos dados do usuario

18.9.3. Impacto na profisséo de tradutor e na diversidade linguistica e cultural
Futuro das ferramentas e plataformas de tradugao assistida por IA.

18.10.1. Tendéncias emergentes e desenvolvimentos tecnoldgicos

18.10.2. Perspectivas futuras e possiveis aplicagdes inovadoras

18.10.3. Implicagdes para a formagao e o desenvolvimento profissional no &mbito da
tradugao

Mddulo 19. Integracéo de Tecnologias de Reconhecimento de Fala

na Interpretacdo Automatica

19.1.

Introducéo a integragéo das tecnologias de reconhecimento do discurso na interpretagao
automatica

19.1.1. Definigao e conceitos basicos
19.1.2. Breve historia e evolugdo. Kaldi
19.1.3. Importancia e beneficios no dominio da interpretagéo

19.2.

19.3.

19.4.

19.5.

19.6.

19.7.

19.8.

Principios do reconhecimento do discurso para interpretagdo automatica
19.2.1.
19.2.2. Tecnologias e algoritmos utilizados

19.2.3. Tipos de sistemas de reconhecimento de voz

Funcionamento do reconhecimento de voz

Desenvolvimento e melhorias em tecnologias de reconhecimento de voz

19.3.1. Avancos tecnoldgicos recentes. Speech Recognition

19.3.2. Melhorias em precisao e velocidade

19.3.3. Adaptacéo a diferentes sotaques e dialetos

Plataformas e ferramentas de reconhecimento de voz para interpretagao automatica
19.4.1. Descricdo das principais plataformas e ferramentas disponiveis

19.4.2. Comparagdo de funcionalidades e caracteristicas

19.4.3. Casos de uso e exemplos praticos. Speechmatics

Integragao de tecnologias de reconhecimento de voz em sistemas de interpretagao
automatica

19.5.1. Design e implementacéo de sistemas de interpretagéo automatica com
reconhecimento de voz

19.5.2. Adaptacéo a diferentes ambientes e situagdes de interpretagéo
19.5.3. Consideragoes técnicas e de infraestrutura

Otimizagao da experiéncia do usudrio em interpretagdo automatica com reconhecimento
de voz

19.6.1. Design de interfaces de usuario intuitivas e faceis de usar

19.6.2. Personalizagéo e configuragdo de preferéncias. OTTER ai

19.6.3. Acessibilidade e suporte multilingue nos sistemas de interpretagdao automatica
Avaliagéo da qualidade em interpretagao automatica com reconhecimento de voz
19.7.1. Métricas de avaliagcdo de qualidade de interpretacdo

19.7.2. Avaliagao automatica versus avaliagao humana

19.7.3. Estratégias para melhorar a qualidade da interpretagdo automatica com
reconhecimento de voz

Desafios éticos e sociais no uso de tecnologias de reconhecimento de voz em
interpretagao automatica

19.8.1. Privacidade e seguranga dos dados do usuario
19.8.2. Tendéncias e discriminagdo no reconhecimento de voz
19.8.3. Impacto na profissdo de intérprete e na diversidade linguistica e cultural



19.9. Aplicagbes especificas da interpretagdo automatica com reconhecimento de voz

19.9.1. Aplicacdes especificas da interpretagao automatica com reconhecimento de voz

19.9.2. Interpretagao remota e telefénica com reconhecimento de voz
19.9.3. Interpretagao em eventos internacionais e conferéncias

19.10. Futuro da integragao de tecnologias de reconhecimento de voz em interpretagao
automatica

19.10.1. Tendéncias emergentes e desenvolvimentos tecnoldgicos. CMU Sphinx
19.10.2. Perspectivas futuras e possiveis aplicagdes inovadoras
19.10.3. Implicagbes para a comunicagao global e a eliminagéo de barreiras linguisticas

Mddulo 20. Concegao de interfaces e Chatbots multilingues utilizando

ferramentas de |A

20.1. Fundamentos de interfaces multilingue
20.1.7. Principios de design para multilingue: usabilidade e acessibilidade com IA

20.1.2. Tecnologias chave: uso de TensorFlow e PyTorch para desenvolvimento de
interfaces

20.1.3. Estudo de casos: anélise de interfaces bem-sucedidas usando 1A
Introdugéo aos chatbots com IA

20.2.1. Evolugao dos chatbots: de simples a impulsionados por IA
20.2.2. Comparagédo de chatbots: regras vs. modelos baseados em IA

20.2.3. Componentes de chatbots impulsionados por IA: uso de Natural Language
Understanding (NLU)

Arquiteturas de chatbots multilingue com 1A
20.3.1. Design de arquiteturas escalaveis com IBM Watson

20.2.

20.3.

20.3.2. Integragao de chatbots em plataformas com Microsoft Bot Framework
20.3.3. Atualizagao e manutengao com ferramentas de 1A
20.4. Processamento de Linguagem Natural (PLN) para chatbots
20.4.1. Andlise sintatica e semantica com Google BERT
20.4.2. Treinamento de modelos de linguagem com OpenAl GPT
20.4.3. Aplicagéo de ferramentas de PLN como spaCy em chatbots
Desenvolvimento de chatbots com frameworks de IA

20.5.1. Implementagao com Google Dialogflow

20.5.

20.5.2. Desenvolvimento e treinamento de fluxos de didlogo com IBM Watson
20.5.3. Personalizagé@o avangada utilizando APIs de IA como Microsoft LUIS

20.6.

20.7.

20.8.

20.9.

20.10.
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Gestdo de conversagao e contexto em chatbots

20.6.1. Modelos de estado com Rasa para chatbots

20.6.2. Estratégias de gestao conservacional com Deep Learning

20.6.3. Resolugdo de ambigiidades e correcdes em tempo real usando A
Design UX/Ul para chatbots multilingue com IA

20.7.1. Design centrado no usudrio utilizando andlise de dados de 1A
20.7.2. Adaptagao cultural com ferramentas de localizagao automatica
20.7.3. Testes de usabilidade com simulagbes baseadas em IA

Integragao de chatbots em multiplos canais com IA

20.8.1. Desenvolvimento omnicanal com TensorFlow

20.8.2. Estratégias de integragao seguras e privadas com tecnologias de IA
20.8.3. Consideragoes de seguranga com algoritmos de criptografia de IA
Analise de dados e otimizagao de chatbots

20.9.1. Analise de dados e otimizagéo de chatbots

20.9.2. Otimizacdo de desempenho com algoritmos de Machine Learning
20.9.3. Aprendizado automatico para refinamento continuo do chatbot
Implementagao de um chatbot multilingue com IA

20.10.1. Definigdo do projeto com ferramentas de gestao de 1A

20.10.2. Implementagéo técnica utilizando TensorFlow ou PyTorch

20.10.3. Avaliagdo e ajuste baseados em Machine Learning e feedback dos usuarios

\océiradotar-sedascompeténciasnecessarias
para enfrentar 0s desafios contemporaneos
da traducéo e da interpretacdo, aprendendo a
utilizar ferramentas e plataformas de IA para
otimizar estes processos”
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Metodologia

Este curso oferece uma maneira diferente de aprender. Nossa metodologia
¢ desenvolvida através de um modo de aprendizagem ciclico: o Relearning.
Este sistema de ensino é utilizado, por exemplo, nas faculdades de medicina
mais prestigiadas do mundo e foi considerado um dos mais eficazes pelas
principais publicagbes cientificas, como o New England Journal of Medicine.
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Descubra o Relearning, um sistema que abandona

a aprendizagem linear convencional para realiza-la
atraves de sistemas de ensino ciclicos: uma forma de
aprendizagem que se mostrou extremamente eficaz,
especialmente em disciplinas que requerem memorizagcao”
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Estudo de caso para contextualizar todo o conteudo

Nosso programa oferece um meétodo revolucionario para desenvolver as habilidades
e o conhecimento. Nosso objetivo € fortalecer as competéncias em um contexto de . . _ Mount Everest o Leadership & Team

B,A848.86 m

mudanca, competitivo e altamente exigente.

Com a TECH vocé ira experimentar uma
forma de aprender que esta revolucionando
as bases das universidades tradicionais em
todo o mundo”

Vocé tera acesso a um sistema de
aprendizagem baseado na repeticao, por
meio de um ensino natural e progressivo ao
longo de todo o programa.




Através de atividades de colaboracdo e
casos reais, 0 aluno aprendera a resolver
situacoes complexas em ambientes reais
de negocios.
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Um método de aprendizagem inovador e diferente

Este curso da TECH é um programa de ensino intensivo, criado do zero, que
propGe os desafios e decisbes mais exigentes nesta drea, em ambito nacional ou
internacional. Através desta metodologia, o crescimento pessoal e profissional €
impulsionado em diregao ao sucesso. O método do caso, técnica que constitui

a base deste conteldo, garante que a realidade econdmica, social e profissional
mais atual seja adotada.

Nosso programa prepara voceé
para enfrentar novos desafios em
ambientes incertos e alcancar o
SuCesso na sua carreira”

0 método do caso é o sistema de aprendizagem mais utilizado nas principais escolas
de Informatica do mundo, desde que elas existem. Desenvolvido em 1912 para que 0s
estudantes de Direito ndo aprendessem a lei apenas com base no contetdo teorico, o
método do caso consistia em apresentar-lhes situagdes realmente complexas para que
tomassem decisdes conscientes e julgassem a melhor forma de resolvé-las. Em 1924
foi estabelecido como o método de ensino padrdo em Harvard.

Em uma determinada situagdo, o que um profissional deveria fazer? Esta é a pergunta
gue abordamos no método do caso, um método de aprendizagem orientado para a
agao. Ao longo do curso, 0s alunos vao se deparar com multiplos casos reais. Terao
que integrar todo o conhecimento, pesquisar, argumentar e defender suas ideias

e decisoes.
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Metodologia Relearning

A TECH utiliza de maneira eficaz a metodologia do estudo de caso
com um sistema de aprendizagem 100% online, baseado na repeticao,
combinando elementos didaticos diferentes em cada aula.

Potencializamos o Estudo de Caso com o melhor método de ensino
100% online: o Relearning.

Em 2019 alcancamos os melhores resultados
de aprendizagem entre todas as universidades
online do mundo.

Na TECH vocé aprendera através de uma metodologia de vanguarda,
desenvolvida para capacitar os profissionais do futuro. Este método,
na vanguarda da pedagogia mundial, se chama Relearning.

learning
from an
expert

Nossa universidade € uma das Unicas que possui a licenga para
usar este método de sucesso. Em 2019 conseguimos melhorar os
niveis de satisfacéo geral dos nossos alunos (qualidade de ensino,
qualidade dos materiais, estrutura dos curso, objetivos, entre outros)
com relagéo aos indicadores da melhor universidade online.
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No nosso programa, a aprendizagem nao é um processo linear, ela acontece em
espiral (aprender, desaprender, esquecer e reaprender). Portanto, combinamos cada
um desses elementos de forma concéntrica. Esta metodologia ja capacitou mais de

650 mil universitarios com um sucesso sem precedentes em campos tao diversos
como a biogquimica, a genética, a cirurgia, o direito internacional, habilidades
administrativas, ciéncia do esporte, filosofia, direito, engenharia, jornalismo, historia,
mercados e instrumentos financeiros. Tudo isso em um ambiente altamente
exigente, com um corpo discente com um perfil socioecondémico médio-alto e uma
média de idade de 43,5 anos.

O Relearning permitira uma aprendizagem com menos
esforco e mais desempenho, fazendo com que vocé se
envolva mais em sua especializagdo, desenvolvendo o
espirito critico e sua capacidade de defender argumentos
e contrastar opinides: uma equagao de sucesso.

A partir das Ultimas evidéncias cientificas no campo da neurociéncia, sabemos
como organizar informagoes, ideias, imagens, memorias, mas sabemos também
gue o lugar e o contexto onde aprendemos algo é fundamental para nossa
capacidade de lembra-lo e armazena-lo no hipocampo, para manté-lo em nossa
memoria a longo prazo.

Desta forma, no que se denomina Neurocognitive context-dependent e-learning, os
diferentes elementos do nosso programa estao ligados ao contexto onde o aluno
desenvolve sua pratica profissional.
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Neste programa, oferecemos o melhor material educacional, preparado especialmente para os profissionais:

Material de estudo

>

Todo o conteudo foi criado especialmente para o curso pelos especialistas que irédo
ministra-lo, o que faz com que o desenvolvimento didatico seja realmente especifico
e concreto.

Posteriormente, esse conteldo é adaptado ao formato audiovisual, para criar o método
de trabalho online da TECH. Tudo isso, com as técnicas mais inovadoras que proporcionam
alta qualidade em todo o material que € colocado a disposi¢ao do aluno.

—
Masterclasses
Ha evidéncias cientificas sobre a utilidade da observagao de terceiros especialistas.
O "Learning from an expert” fortalece o conhecimento e a memoria, além de gerar
seguranca para a tomada de decisoes dificeis no futuro.
Praticas de habilidades e competéncias
Serdo realizadas atividades para desenvolver competéncias e habilidades especificas
em cada area tematica. Praticas e dindmicas para adquirir e ampliar as competéncias
e habilidades que um especialista precisa desenvolver no contexto globalizado
em que vivemos.
Leituras complementares
Artigos recentes, documentos de consenso e diretrizes internacionais, entre outros.
\l/ Na biblioteca virtual da TECH o aluno tera acesso a tudo o que for necessario para

complementar a sua capacitagao.



Estudos de caso

Os alunos irdo completar uma selecao dos melhores estudos de caso escolhidos
especialmente para esta capacitagao. Casos apresentados, analisados e
orientados pelos melhores especialistas do cenadrio internacional.

Resumos interativos

A equipe da TECH apresenta o contetddo de forma atraente e dindmica através
de pilulas multimidia que incluem audios, videos, imagens, graficos e mapas
conceituais para consolidar o conhecimento.

Este sistema exclusivo de capacitagéo por meio da apresentagao de contetdo
multimidia foi premiado pela Microsoft como "Caso de sucesso na Europa”.

Testing & Retesting

Avaliamos e reavaliamos periodicamente o conhecimento do aluno ao longo do
programa, através de atividades e exercicios de avaliagao e autoavaliacéo, para
gue possa comprovar que esta alcancando seus objetivos.
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Certificado

O Mestrado Proprio em Inteligéncia Artificial na Tradugao e Interpretagao garante, além
da capacitagao mais rigorosa e atualizada, o acesso a um titulo de Mestrado Proprio
emitido pela TECH Global University.
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Conclua este programa de estudos com
sucesso e receba seu certificado sem sair
de casa e sem burocracias”
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Este programa permitira a obtengao do certificado do Mestrado Préprio em Inteligéncia Artificial ~ Esse titulo proprio da TECH Global University, € um programa europeu de formacgao continua e

na Traducao e Interpretagao reconhecido pela TECH Global University, a maior universidade atualizagao profissional que garante a aquisicdo de competéncias em sua drea de conhecimento,
digital do mundo. conferindo um alto valor curricular ao aluno que conclui o programa.

A TECH Global University, ¢ uma Universidade Europeia Oficial reconhecida publicamente pelo Titulo: Mestrado Préprio em Inteligéncia Artificial na Tradugéao e Interpretagédo

Governo de Andorra (boletim oficial). Andorra faz parte do Espago Europeu de Ensino Superior Modalidade: online

(EEES) desde 2003. O EEES é uma iniciativa promovida pela Unido Europeia com o objetivo de D -
uragao: 12 meses

organizar a estrutura educacional internacional e harmonizar os sistemas de ensino superior o
Créditos: 90 ECTS

dos paises membros desta area. O projeto promove valores comuns, a implementagao de
ferramentas conjuntas e o fortalecimento de seus mecanismos de garantia de qualidade para
aprimorar a colaboragao e a mobilidade entre alunos, pesquisadores e académicos.

]
te‘ global it Mestrado Préprio em Inteligéncia Artificial na Tradug&o e Interpretagéo
» university

Contelido programatico

Tipo de disciplina ECTS Curso  Disciplina ECTS  Tipo
Obrigatéria (0B) %0 1°  Fundamentos da Inteligéncia Artificial 4 0B
Optativa (OP) 0 1° Tipos e Ciclo de Vida dos Dados 4 OB
5 1° Dados em Inteligéncia Artificial 4 OB
Sr./Sra. com documento de identidade _________________ aprovou Estégios Extemos (EE) 0 19 Mineragdo de dados. Selego, Pré-Processamentoe 4 OB
tisfatori t bt rtificado proprio do: Tee 0 Transformagéo
satisfatoriamente e obteve o certificado préprio do: 1° Algoritmo e Complexidade em Inteligéncia Artificial 4 0B
Total 90 1°  Sistemas Inteligentes 4 oB
1°  Machine Learning e Mineragao de Dados 4 OB
7Y . saa : Y T = = 1°  Redes Neurais como Base do Deep Learnin: 4 OB
Mestrado Proprio em Inteligéncia Artificial na Tradugao e Interpretagao 1o Treinamento de Redes Neurais Profundas i o
1° a0 de modelos e 4 OB
) o ~ ' 1° Deep Computer Vision com Redes Neurais Convolucionais 4 OB
Trata-se de um titulo préprio com duragdo de 2.700 horas, o equivalente a 90 ECTS, com data de 1°  Processamento de Linguagem Natural (PLN) com 4 oB
inicio dd/mm/aaaa e data final dd/mm/aaaa. Redes Neurais Recorrentes (RNN) e Atengzo
1°  Autoencoders, GANs , e modelos de difusdo 4 0B
. " . . . . 1°  Computagéo Bioinspirada 4 0B
A TECH Global University é uma universidade oficialmente reconhecida pelo Governo de Andorra em 10 i Aniﬁcia?_ égias e apli 4 0B
31 de janeiro de 2024, que pertence ao Espaco Europeu de Educagdo Superior (EEES). 1°  Modelos Lingiiisticos e Aplicagéo de IA 6 [ol:]
1° 1A e Tradugdo em Tempo Real 6 0B
. 1°  Ferramentas e Plataformas Tradugéo Assistidapor A 6 OB
Em Andorra la Vella, 28 de fevereiro de 2024 10 30 de de i deFala 6 0B
na Interpretagdo Automatica
1°  Concegao de interfaces e Chatbots multilingues 6 0B

utilizando ferramentas de I1A

% % tec A global

» university
Dr. Pedro Navarro lllana Dr. Pedro Navarro lllana
Reitor Reitor

c6digo tnico TECH: AFWOR23S _techtitute.comytitulos

*Apostila de Haia: “Caso o aluno solicite que seu certificado seja apostilado, a TECH Global University providenciara a obtengdo do mesmo a um custo adicional.


https://bopadocuments.blob.core.windows.net/bopa-documents/036016/pdf/GV_2024_02_01_09_43_31.pdf
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Mestrado Proprio
Inteligéncia Artificial na
Tradugéo e Interpretacao

» Modalidade: online

» Duragdo: 12 meses

» Certificado: TECH Global University
» Créditos: 90 ECTS

» Horario: no seu préprio ritmo

» Provas: online
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