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Apresentacao

Em uma era caracterizada por avangos tecnoldgicos, a Inteligéncia Artificial (IA) surgiu como a
principal ferramenta para especialistas em programagao. Sua importancia esta na capacidade de
mecanizar atividades arduas, tomar decisdes com base em dados precisos e aprender com padroes.
Assim, o aprendizado de maquina oferece técnicas valiosas para que os cientistas da computagao
projetem sistemas mais inteligentes. Isso inclui desde algoritmos para tornar os programas mais
completos até o desenvolvimento de sistemas auténomos, Uteis para alterar a forma como o codigo
¢ executado. Por esse motivo, a TECH esta langando um curso de capacitagao académica que
fornecera aos alunos os mais recentes avangos nesse campo. Tudo em uma metodologia 100%
online, adaptada a agenda de profissionais ocupados.
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Vocé sera capaz de projetar experiéncias de
usuario personalizadas e intuitivas por meio
deste programa universitario 1700% online”
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A Inteligéncia Computacional ajuda as instituicdes a melhorar a produtividade no
desenvolvimento de software. Suas ferramentas tém a capacidade de lidar com dados
nao estruturados, aprender com experiéncias passadas e adaptar-se a mudangas em
ambientes dindmicos. Além disso, a IA pode prever possiveis problemas de aplicativos
antes que eles ocorram, permitindo que os profissionais tomem medidas preventivas
para evitar problemas onerosos no futuro. Neste contexto, as empresas internacionais
de TI de maior prestigio estao buscando ativamente incorporar especialistas em
arquitetura de software para QA Testing.

Portanto, a TECH implementa um programa inovador para que os programadores tirem
0 maximo proveito da otimizagado e da gestao de desempenho em ferramentas de IA.

Projetado pelos principais especialistas, o plano de estudos se aprofundara em algoritmos

de programacéo para desenvolver produtos com sistemas inteligentes. Além disso, o
programa de estudos abordara as extensées essenciais do Visual Studio Code, o editor
de cédigo-fonte mais usado atualmente. Os materiais didaticos também abordaréo a
integracao da IA na gestao com bancos de dados para detectar possiveis falhas e criar
test unitarios. Trata-se de uma capacitacao universitaria que possui uma diversidade de
conteudo audiovisual em varios formatos e uma rede de simulagdes reais

para aproximar o desenvolvimento do programa da realidade da pratica de TI.

Para atingir os objetivos de aprendizado propostos, este programa € ministrado por
meio de uma metodologia de ensino online. Dessa forma, os profissionais poderao
combinar perfeitamente seu trabalho com seus estudos. Além disso, o aluno se
beneficiara de um corpo docente de alto nivel e de materiais académicos multimidia
de grande rigor pedagogico, como masterclasses, resumos interativos e exercicios
praticos. O Unico requisito para acessar o Campus Virtual é que os alunos tenham um
dispositivo eletrénico com acesso a Internet, até mesmo o telefone celular.

Este Mestrado Préprio em Inteligéncia Artificial em Programacgéo conta com o
conteudo mais completo e atualizado do mercado. Suas principais caracteristicas séo:

+ O desenvolvimento de estudos de caso apresentados por especialistas em
Inteligéncia Artificial na Programacéo

+ O conteudo grafico, esquematico e extremamente Util fornece informagdes cientificas
e praticas sobre aquelas disciplinas indispensaveis para o exercicio da profissao

+ Exercicios praticos onde o processo de autoavaliacao € realizado para melhorar
a aprendizagem

+ Destaque especial para as metodologias inovadoras

+ LigGes tedricas, perguntas a especialistas, foruns de discussédo sobre temas
controversos e trabalhos de reflexao individual

*

Disponibilidade de acesso a todo o contetdo a partir de qualquer dispositivo, fixo ou
portatil, com conexao a Internet

Vocé obtera uma perspectiva
completa sobre como o Machine
Learning afeta e melhora cada estagio
do desenvolvimento de software’



Vocé deseja aplicar os modelos
transformacionais de processamento
de linguagem natural a sua pratica?
Consiga isso e muito mais gracas

a este programa inovador”

O corpo docente do programa conta com profissionais do setor, que transferem toda
a experiéncia adquirida ao longo de suas carreiras para esta capacitagao, além de
especialistas reconhecidos de sociedades de referéncia e universidades de prestigio.

O conteudo multimidia, desenvolvido com a mais recente tecnologia educacional,
permitira ao profissional uma aprendizagem contextualizada, ou seja, realizada através
de um ambiente simulado, proporcionando uma capacitagao imersiva e programada
para praticar diante de situagdes reais.

A estrutura deste programa se concentra na Aprendizagem Baseada em Problemas,
através da qual o profissional devera resolver as diferentes situacoes de pratica
profissional que surgirem ao longo do curso académico. Para isso, contara com a ajuda
de um inovador sistema de video interativo realizado por especialistas reconhecidos.
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Vocé se aprofundara no ciclo de
vida do Testing, desde a criacdo de
test cases até a detecgdo de bugs.

O relearning permitira que vocé
aprenda com menos esforco e mais
desempenho, envolvendo-o mais
em sua especializagdo profissional.
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Objetivos

Esta capacitacéo transformara os cientistas da computagao em especialistas em I1A
aplicada a programacao. Os alunos adquirirdao uma visao integral, combinando os
conhecimentos mais atualizados com habilidades praticas que melhorardo sua tomada de
decisGes. Ao mesmo tempo, os profissionais dominardo as ferramentas mais modernas
para o desenvolvimento de softwares com tecnologia de aprendizado de maquina. Dessa
forma, os alunos criardao propostas para sites e aplicativos méveis com capacidade de
adaptagao. Assim, os alunos estarao altamente especializados para atender as demandas

atuais do setor.
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Vocé quer se especializar em Inteligéncia Artificial?
Com este programa, vocé dominara a otimizagao
do processo de implantacdo e a integracao da
Inteligéncia Artificial na computacdo em nuvem”
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Objetivos gerais

Desenvolver habilidades para configurar e controlar ambientes de desenvolvimento

eficientes, garantindo uma base sélida para a implementacéo de projetos de IA

Adquirir habilidades no planejamento, execugao e automagao de testes de
qualidade, incorporando ferramentas de IA para a deteccéo e corregao de bugs

Compreender e aplicar principios de desempenho, escalabilidade e capacidade de
manutengao no projeto de sistemas de computador de grande escala

Familiarizar-se com os padrdes de design mais importantes e aplica-los de forma
eficaz na arquitetura de software

Objetivos especificos

Mddulo 1. Fundamentos da Inteligéncia Artificial
+ Analisar a evolugao historica da Inteligéncia Artificial, desde seus primaordios até

seu estado atual, identificando os principais marcos e desenvolvimentos

Compreender o funcionamento das redes neurais e sua aplicagao em modelos de
aprendizado em Inteligéncia Artificial

Estudar os principios e as aplicagdes dos algoritmos genéticos, analisando sua
utilidade na solugao de problemas complexos

Analisar a importancia dos thesauri, vocabularios e taxonomias na estruturagao e

no processamento de dados para sistemas de IA

+ Explorar o conceito da web semantica e sua influéncia na organizagao e
compreensao das informacdes em ambientes digitais

Méddulo 2. Tipos e ciclo de vida dos dados

+ Compreender os conceitos fundamentais de estatistica e sua aplicagé@o na analise
de dados

+ |dentificar e classificar diferentes tipos de dados estatisticos, desde dados
quantitativos até qualitativos

+ Analisar o ciclo de vida dos dados, desde a geracao até o descarte, identificando os
principais estagios

+ Explorar os estagios iniciais do ciclo de vida dos dados, destacando a importancia
do planejamento e da estrutura dos dados

+ Estudar os processos de coleta de dados, incluindo a metodologia,
ferramentas e canais de coleta

+ Explorar o conceito de Datawarehouse ( Armazém de dados), com énfase nos
elementos que o integram e em seu projeto

+ Analisar os aspectos regulatoérios relacionados a gestao de dados, cumprindo as
normas de privacidade e seguranca e as praticas recomendadas



Médulo 3. Os dados na Inteligéncia Artificial
+ Dominar os fundamentos da ciéncia de dados, abrangendo ferramentas, tipos e fontes
para a analise de informagoes

+ Explorar o processo de transformagao de dados em informagdes usando técnicas de
mineragao e visualizagdo de dados

+ Estudar a estrutura e as caracteristicas do datasets, compreendendo
sua importancia na preparagao e no uso de dados para modelos de Inteligéncia Artificial.

+ Analisar modelos supervisionados e nao supervisionados, incluindo métodos e
classificacao

+ Usar ferramentas especificas e praticas recomendadas no manejo e processamento de
dados, garantindo eficiéncia e qualidade na implementagao da Inteligéncia Artificial

Mddulo 4. Mineragao de dados. Selegao, pré-processamento e transformagao
+ Dominar as técnicas de inferéncia estatistica para compreender e aplicar métodos
estatisticos na mineragao de dados

+ Realizar uma analise exploratoria detalhada de conjuntos de dados para identificar
padroes, anomalias e tendéncias relevantes

+ Desenvolver habilidades para a preparagao de dados, incluindo sua limpeza,
integragado e formatagado para uso na mineragéo de dados

+ Implementar estratégias eficazes para lidar com valores perdidos em conjuntos de
dados, aplicando métodos de imputagado ou eliminagao conforme o contexto

+ |dentificar e mitigar o ruido presente nos dados, utilizando técnicas de filtragem e
suavizagao para melhorar a qualidade do conjunto de dados

+ Abordar o pré-processamento de dados em ambientes de Big Data

Objetivos |11 tech

Maddulo 5. Algoritmia e Complexidade em Inteligéncia Artificial

*

Introduzir estratégias de design de algoritmos, fornecendo uma compreenséo soélida dos
enfoques fundamentais para a resolugao de problemas

Analisar a eficiéncia e complexidade dos algoritmos, aplicando técnicas de andlise para
avaliar o desempenho em termos de tempo e espago

Estudar e aplicar algoritmos de ordenagédo, compreendendo seu funcionamento e
comparando sua eficiéncia em diferentes contextos

Explorar algoritmos baseados em arvores, compreendendo sua estrutura e aplicagdes
Investigar algoritmos com Heaps, analisando sua implementacao e utilidade na
manipulagéo eficiente de dados

Analisar algoritmos baseados em grafos, explorando sua aplicagéo na representagéo e
solugado de problemas que envolvem relagdes complexas

Estudar algoritmos Greedy, entendendo sua légica e aplicagdes na resolugao de
problemas de otimizagao

Investigar e aplicar a técnica de backtracking para a resolugao sistematica de problemas,
analisando sua eficacia em diversos cendrios

Mddulo 6. Sistemas inteligentes

*

*

*

*

*

Explorar a teoria de agentes, compreendendo os conceitos fundamentais de seu
funcionamento e sua aplicagdo em Inteligéncia Artificial e engenharia de Software
Estudar a representacgao do conhecimento, incluindo a andlise de ontologias e sua
aplicagéo na organizagao de informagdes estruturadas

Analisar o conceito da web semantica e seu impacto na organizagao e recuperagao de
informagdes em ambientes digitais

Avaliar e comparar diferentes representagdes do conhecimento, integrando estas para
melhorar a eficacia e precisdo dos sistemas inteligentes

Estudar racionadores semanticos, sistemas baseados em conhecimento e sistemas
especialistas, compreendendo sua funcionalidade e aplicagdes na tomada de decisdes
inteligentes
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Méddulo 7: Machine learning e mineragao de dados

L4

-

-

-

-

Introduzir os processos de descobrimento do conhecimento e os conceitos fundamentais
do machine learning

Estudar arvores de decisao como modelos de aprendizado supervisionado,
compreendendo sua estrutura e aplicagdes

Avaliar classificadores usando técnicas especificas para medir seu desempenho e
precisao na classificacéo de dados

Estudar redes neurais, compreendendo seu funcionamento e arquitetura para resolver
problemas complexos de aprendizado de maquina

Explorar métodos bayesianos e sua aplicagao no aprendizado de maquina, incluindo redes
bayesianas e classificadores bayesianos

Analisar modelos de regressao e de resposta continua para a previsao de valores
numeéricos a partir de dados

Estudar técnicas de agrupamento para identificar padrées e estruturas em conjuntos de
dados nao rotulados

Explorar a mineracdo de texto e o processamento de linguagem natural (NLP),
compreendendo como técnicas de aprendizado de maquina séo aplicadas para analisar e
compreender o texto

Médulo 8. Redes Neurais como Base do Deep Learning

*

Dominar os fundamentos do Aprendizado Profundo, compreendendo seu papel essencial
no Deep Learning

Explorar as operagdes fundamentais em redes neurais e compreender sua aplicagdo na
construgdo de modelos

Analisar as diferentes camadas utilizadas em redes neurais e aprender a seleciona-
lasadequadamente

Compreender a combinacéo efetiva de camadas e operagdes para projetar arquiteturas de

redes neurais complexas e eficientes
Utilizar treinadores e otimizadores para ajustar e melhorar o desempenho das redes neurais

+ Explorar a conexao entre neurdnios bioldgicos e artificiais para uma compreenséo mais
profunda do design de modelos

+ Ajustar hiperparametros para ofine Tuning de redes neurais, otimizando seu desempenho
em tarefas especificas

Modulo 9. Treinamento de Redes Neurais Profundas

+ Resolver problemas relacionados aos gradientes no treinamento de redes neurais profundas

+ Explorar e aplicar diferentes otimizadores para melhorar a eficiéncia e convergéncia
dos modelos

+ Programar a taxa de aprendizagem para ajustar dinamicamente a velocidade de
convergéncia do modelo

+ Compreender e abordar o sobreajuste através de estratégias especificas durante o treinamento

+ Aplicar diretrizes praticas para garantir um treinamento eficiente e eficaz de redes
neurais profundas

+ Implementar Transfer Learning como uma técnica avangada para melhorar o desempenho
do modelo em tarefas especificas

+ Explorar e aplicar técnicas de Data Augmentation para enriquecer conjuntos de dados e
melhorar a generalizagdo do modelo

+ Desenvolver aplicagdes praticas utilizando Transfer Learning ara resolver problemas do
mundo real

+ Compreender e aplicar técnicas de regularizagao para melhorar a generalizagao e evitar o
sobreajuste em redes neurais profundas

Mddulo 10. Personalizacao de Modelos e Treinamento com TensorFlow

+ Dominar os fundamentos do TensorFlow e sua integracdo com o NumPy para um manejo
eficiente de dados e célculos

+ Personalizar modelos e algoritmos de treinamento utilizando as capacidades avangadas
do TensorFlow



+ Explorar a API tfdata para gerenciar e manipular conjuntos de dados de maneira eficaz

+ Implementar o formato TFRecord para armazenar e acessar grandes conjuntos de dados
no TensorFlow

+ Utilizar camadas de pré-processamento do Keras para facilitar a construgao
de modelos personalizados

+ Desenvolver uma aplicagao de Deep Learning com TensorFlow, integrando os
conhecimentos adquiridos no modulo

+ Aplicar de maneira pratica todos os conceitos aprendidos na construgao e treinamento de
modelos personalizados com TensorFlow em situagdes do mundo real

Médulo 11. Deep Computer Vision com Redes Neurais Convolucionais
+ Compreender a arquitetura do cortex visual e sua relevancia no Deep
Computer Vision

+ Explorar e aplicar camadas convolucionais para extrair caracteristicas-chave de imagens

*

Implementar camadas de pooling e sua utilizagdo em modelos de Deep Computer Vision
com Keras

+ Analisar diversas arquiteturas de Redes Neurais Convolucionais (CNN) e sua aplicabilidade
em diferentes contextos

+ Desenvolver e implementar uma CNN ResNet utilizando a biblioteca Keras para melhorar a
eficiéncia e desempenho do modelo

« Utilizar modelos pré-treinados de Keras para aproveitar a aprendizagem por transferéncia
em tarefas especificas

*

Aplicar técnicas de classificagao e localizagdo em ambientes de Deep Computer Vision

+ Explorar estratégias de detecgao e rastreamento de objetos usando Redes Neurais
Convolucionais

+ Implementar técnicas de segmentagao semantica para compreender e classificar objetos
em imagens de maneira detalhada

Objetivos | 13 tech

Médulo 12. Processamento de Linguagem Natural (PLN) com Redes
Neurais Recorrentes (RNN) e Atengao

*

*

*

*

Desenvolver habilidades em geragdo de texto usando Redes Neurais Recorrentes (RNN)
Aplicar RNN na classificagéo de opinides para analise de sentimentos em textos

Compreender e aplicar 0s mecanismos de atengcdo em modelos de processamento de
linguagem natural

Analisar e utilizar modelos Transformers em tarefas especificas de NLP

Explorar a aplicagao de modelos Transformers no contexto de processamento de imagens
e visao computacional

Familiarizar-se com a biblioteca Transformers de Hugging Face para a implementagao
eficiente de modelos avangados

Comparar diferentes bibliotecas de Transformers para avaliar sua adequagdo em tarefas especificas

Desenvolver uma aplicacao pratica de NLP que integre RNN e mecanismos de atengao
para resolver problemas do mundo real

Modulo 13. Autoencoders, GANs, e Modelos de Difusao

*

Desenvolver representagoes eficientes de dados por meio de Autoencoders, GANS
e Modelos de Difusao

Realizar PCA utilizando um codificador automatico linear incompleto para otimizar a
representacao de dados

Implementar e compreender o funcionamento de codificadores automaticos empilhados
Explorar e aplicar autoencodersconvolucionais para representacdes eficientes de dados visuais
Analisar e aplicar a eficacia de autoencoders esparsos na representacéo de dados

Gerar imagens da moda do conjunto de dados MNIST utilizando Autoencoders
Compreender o conceito de Redes Adversdrias Generativas (GANs) e Modelos de Difusdo

Implementar e comparar o desempenho de Modelos de Difusao e GANs
na geragao de dados
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Médulo 14. Computagao bioinspirada

*

*

*

*

*

Introduzir os conceitos fundamentais da computagao bioinspirada

Explorar algoritmos de adaptagao social como abordagem-chave
na computacao bioinspirada

Analisar estratégias de exploracao-exploragao do espago em algoritmos genéticos
Examinar modelos de computagao evolutiva no contexto da otimizagéo

Continuar a andlise detalhada de modelos de computagao evolutiva

Aplicar programagéao evolutiva a problemas especificos de aprendizagem

Abordar a complexidade de problemas multiobjetivo no contexto
da computagéo bioinspirada

Explorar a aplicagdo de redes neurais no &mbito da computacao bioinspirada

Analisar a implementacdo e a utilidade das redes neurais na computagao bioinspirada

Médl;k) 16. Melhoria da Produtividade no Desenvolvimento de Software
com

+ Investigar a implementar extensdes essenciais de IA no Visual Studio Code para melhorar
a produtividade e facilitar o desenvolvimento de software

+ Obter uma solida compreensao dos conceitos basicos de A e sua aplicagcdo no
desenvolvimento de software, incluindo algoritmos de aprendizado de maquina,
processamento de linguagem natural, redes neurais, etc

+ Dominar a configuragdo de ambientes de desenvolvimento otimizados, garantindo que os
alunos possam criar ambientes propicios para projetos de IA

+ Aplicar técnicas especificas usando o ChatGPT para identificagéo e corregao automaticas
de possiveis melhorias no codigo, incentivando praticas de programacgdo mais eficientes

+ Promover a colaboragéo entre diferentes profissionais de programagéo (de programadores
a engenheiros de dados e designers de experiéncia do usuério) para desenvolver solugdes

. C A . .. L. eficientes e éticas de software com IA
Médulo 15. Inteligéncia Artificial: Estratégias e aplicagoes

+ Desenvolver estratégias de implementagao de inteligéncia artificial em servicos financeiros ~ Médulo 17. Arquitetura do software para QA Testing

+ Analisar as implicacées da inteligéncia artificial na prestacao de servicos de satde + Desenvolver habilidades para projetar planos de testes sélidos, cobrindo diferentes tipos

. . . . , de testing e garantindo a qualidade do software
+ |dentificar e avaliar os riscos associados ao uso de IA no campo da saude

+ Reconhecer e analisar diferentes tipos de estruturas de software, como monoliticas, de

+ Avaliar os riscos potenciais vinculados ao uso de IA na industria i ) ) ]
microsservicos ou orientadas a servigos

+ Aplicar técnicas de inteligéncia artificial na industria para melhorar a produtividade o o o ) )
+ Obtenha uma visao geral abrangente dos principios e técnicas para projetar sistemas de

* i O i igé i i i i i . ; . .
Projetar solugdes de inteligéncia artificial para otimizar processos na computador que sejam escalonaveis e capazes de lidar com grandes volumes de dados

administragdo publica _ , ‘ ~
+ Aplicar conhecimentos avangados na implementagao de estruturas de dados

* i i 3 i i T . . A .
Avaliar a implementagdo de tecnologias de IA no setor educacional potencializadas por IA para otimizar o desempenho e a eficiéncia do software

+ Aplicar técnicas de inteligéncia artificial na silvicultura e agricultura para melhorar
a produtividade

+ Desenvolver praticas de desenvolvimento seguro, concentrando-se em evitar
vulnerabilidades para garantir a segurancga do software a nivel arquiteténico
+ Otimizar processos de recursos humanos por meio do uso estratégico da

inteligéncia artificial



Mddulo 18. Projetos Web com 1A

+ Desenvolver habilidades abrangentes para a implementacéo de projetos web, desde o

design do frontend até a otimizagao do backend, com a incluséo de elementos de IA

+ Otimizar o processo de implantagdo de sites, incorporando técnicas e ferramentas para

melhorar a velocidade e eficiéncia

+ Integrar a IA a computagdo em nuvem, permitindo que os alunos criem projetos da Web

altamente dimensiondveis e eficientes

+ Adquirir a capacidade de identificar problemas e oportunidades especificos em projetos

da Web em que a IA pode ser aplicada com eficacia, como processamento de texto,
personalizacao, recomendacgao de conteudo etc

«+ Incentivar os alunos a se manterem atualizados com as Ultimas tendéncias e
desenvolvimentos em IA para aplicagao adequada em projetos da Web

Médulo 19. Aplicativos Méveis com IA
+ Aplicar conceitos avangados de clean architecture datasources e repositories para
garantir uma estrutura robusta e modular em aplicativos moveis com IA

+ Desenvolver habilidades para projetar telas interativas, icones e recursos graficos
usando IA para aprimorar a experiéncia do usuario em aplicativos moveis

+ Ampliar a configuracdo da estrutura do aplicativo mével e usar o Github Copilot para
acelerar o processo de desenvolvimento

>

Otimizar aplicativos moéveis com IA para desempenho eficiente, levando em conta
0 manejo de recursos e o0 uso de dados

+ Realizar testes de qualidade em aplicativos mdveis com IA, permitindo que os alunos
identifiquem problemas e depurem bugs

Objetivos |15 tech

Méddulo 20. IA para QA Testing
+ Dominar principios e as técnicas para projetar sistemas de computador que sejam
escalonaveis e capazes de lidar com grandes volumes de dados

+ Aplicar conhecimentos avangados na implementagao de estruturas de dados
potencializadas por IA para otimizar o desempenho e a eficiéncia do software

+ Compreender e aplicar praticas de desenvolvimento seguro, focando em evitar
vulnerabilidades como a inje¢do, para garantir a segurancga do software a
nivel arquitetonico

+ Gerar testes automatizados, especialmente em ambientes da Web e moveis, integrando
ferramentas de IA para melhorar a eficiéncia do processo

+ Utilizar ferramentas avangadas de controle de qualidade com IA para detecgdo mais
eficiente de bugs e melhoria continua do software

\Vocé se aprofundara na integragéo
dos elementos do Visual Studio
Code e na otimizagéo de codigo
com o ChatGPT, por meio de um
programa académico abrangente’
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Competencias

Em 12 meses de aprendizado, 0s alunos estarao equipados com um conjunto de
competéncias que aumentarao seus horizontes profissionais no setor de TI. Assim, 0s
especialistas poderao criar e implementar softwares avangados e projetar propostas de

IA em grande escala. Em relacéo a isso, os profissionais abordarao a produtividade no
desenvolvimento, ao mesmo tempo em que realizam as melhores praticas de QA Testing.
Esta capacitagdo garante que os cientistas da computagao sejam capazes de enfrentar
com sucesso os desaflos do mundo real e se destacar significativamente em uma drea que

esta avangando a passos largos.
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Vocé estara altamente qualificado
para implementar algoritmos de
aprendizado de maquina em seus
projetos da Web e aplicativos moveis”
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Competéncias gerais

+ Aplicar extensoes de I1A em Visual Studio Code e técnicas de criagao no-code para
aumentar a eficiéncia no desenvolvimento de software

*

Utilizar o ChatGPT para otimizar e melhorar a qualidade do codigo, aplicando
praticas avangadas de programacéo

*

Implementar projetos Web, desde a criagédo de workspaces até a implementacao,
integrando a IA, tanto no frontend como no backend

+ Desenvolver aplicativos moveis com tecnologia de IA, desde a configuragao do
ambiente até a criagdo de recursos avangados e a gestao de ativos graficos

+ Aplicar conceitos avancados de armazenamento e estruturas de dados com
tecnologia por IA para melhorar a eficiéncia e o dimensionamento dos sistemas

+ Incluir praticas de desenvolvimento seguro, evitando vulnerabilidades como injecao,
para garantir a integridade e a seguranca do software desenvolvido

Vocé dominara as tecnologias do futuro
com este programa exclusivo 100%
online. Exclusivamente com a TECH!"
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Competéncias especificas

+ Aplicar técnicas e estratégias de |A para melhorar a eficiéncia no setor retail + Dominar a configuragéo de ambientes de desenvolvimento otimizados, garantindo

+ Implementar técnicas de reducéo de ruido usando codificadores automaticos que os alunos possam criar ambientes propicios para projetos de 1A

+ Crie conjuntos de dados de treinamento de forma eficaz para tarefas de * Aplicar técnicas especificas, usando o ChatGPT para identificacdo e corregéo
processamento de linguagem natural (NLP) automaticas de possiveis melhorias no cédigo, incentivando praticas de

rogramacgao mais eficientes
+ Executar camadas de agrupamento e seu uso em moedelos de Deep Computer prog ¢

Vision com Keras + Criar testes automatizados, especialmente em ambientes Web e moveis,

. . - integrando ferramentas de IA para melhorar a eficiéncia do processo
+ Usar fungdes e graficos de TensorFlow para otimizar o desempenho

de modelos personalizados + Utilizar ferramentas avangadas de controle de qualidade com IA para detec¢éo

o . . . . R mais eficiente de bugs e melhoria continua do software
+ Otimizar o desenvolvimento e a implementagao de chatbots e assistentes virtuais, g

entendendo como eles funcionam e suas possiveis aplicacées + Integrar a IA a computagao em nuvem, permitindo que os alunos criem projetos

: L o - Web altamente dimensionaveis e eficientes
+ Dominar a reutilizagdo de camadas pré-treinadas para otimizar e acelerar o

0 processo de treinamento + Configure a estrutura do aplicativo movel e usar o Github Copilot para acelerar o

— . . . - processo de desenvolvimento
+ Construa a primeira rede neural, aplicando os conceitos aprendidos na pratica

« Ativar o Perceptron de multiplas camadas (MLP) usando a biblioteca Keras

+ Aplicar técnicas de exploragdo e pré-processamento de dados, identificando e
preparando dados para uso efetivo em modelos de aprendizado de maquina

+ Investigar linguagens e softwares para a criagéo de ontologias, usando ferramentas
especificas para o desenvolvimento de modelos semanticos

+ Desenvolver técnicas de limpeza de dados para garantir a qualidade e a preciséo
das informag0es usadas em analises subsequentes



04
Direcao do curso

Fiel ao seu compromisso de oferecer educagao da mais alta qualidade, a TECH conta
com uma equipe de professores do mais alto nivel. Por esse motivo, os especialistas
que compdem este curso universitario se destacam por seu profundo conhecimento
de IA em programacéao, bem como por seus muitos anos de experiéncia profissional.
Gragas a esses aspectos, esse curso académico oferece aos alunos as melhores
ferramentas e estratégias tecnoldgicas, nao apenas para ampliar sua compreensao,
mas também para adquirir as habilidades necessarias para aperfeicoar seus
procedimentos de informatica. Assim, os alunos terdo as garantias de que precisam
para se especializar em um setor digital que oferece inimeras oportunidades.
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Os maiores especialistas em Machine
Learning em Programacao se reuniram
para compartilhar com vocé todo o seu
conhecimento nesse setor”
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Direcao

Dr. Arturo Peralta Martin-Palomino
CEOQ e CTO em Prometeus Solugdes Globais
CTO em Korporate Technologies
CTO em Al Shephers GmbH
Consultor e assessor estratégico de negocios da Alliance Medical
Diretor de Design e Desenvolvimento na DocPath

Doutor em Engenharia da Computacao pela Universidade de Castilla-La Mancha

Doutorado em Economia, Negdcios e Finangas pela Universidade Camilo José Cela

Doutor em Psicologia pela Universidade de Castilla-La Mancha

Mestrado em MBA Executivo pela Universidade Isabel |

Mestrado em Gestao de Vendas e Marketing pela Universidade Isabel |

Mestrado especializado em Big Data por formagéo em Hadoop

Mestrado em Tecnologias de Informacéo Avangadas pela Universidade de Castilla-La Mancha

Membro: Grupo de pesquisa SMILE




Diregdo do curso |23 tecn

Sr. Ricardo Castellanos Herreros
+ Chief Technology Officer da OWQLO
+ Consultor Técnico Freelancer

+ Programador de Aplicagdes Moveis para eDreams, Fnac, Air Europa, Bankia, Cetelem, Banco Santander, Santillana,
Groupon e Grupo Planeta

Programador de Websites para o Openbank e o Banco Santander

Curso de Machine Learning Engineer en Udacity

Engenheiro Técnico em Sistemas Informaticos pela Universidade de Castilla la Mancha
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Estruturae conteudo

Este Mestrado Proprio proporcionara aos alunos uma abordagem integral, o que

lhes dara uma vantagem significativa no desenvolvimento de Tl e 0s equipara com
habilidades especificas. Para isso, a capacitagdo abrangera tudo, desde a preparagao do
ambiente de desenvolvimento até a otimizacao do software e a implementacao da IA em
projetos reais. O plano de estudos se aprofundara em aspectos como o design no-code
de interfaces sem codigo, o uso do ChatGPT para otimizar codigos ou a aplicagao do
aprendizado de maquina em QA Testing. Dessa forma, os alunos implementarao com
eficacia solugdes inovadoras de maneira eficaz em varios aplicativos, como projetos
moveis e da Web.
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Atualize seus conhecimentos sobre
Inteligéncia Artificial em Programacéao por
meio de conteudo multimidia inovador"



tecn 26| Estrutura e contetido

Maédulo 1. Fundamentos da Inteligéncia Artificial 1.7.  Sistemas especializados e DSS

o e - 1.7.1.  Sistemas especializados
1.1.  Histodria da inteligéncia artificial . R

1.7.2. Sistemas de suporte a deciséo
1.8.  Chatbots e assistentes virtuais

1.8.1. Tipos de assistentes: assistentes de voz e texto

1.1.1.  Quando comegamos a falar de inteligéncia artificial?
1.1.2.  Referéncias no cinema

1.1.3.  Importancia da inteligéncia artificial _ i ) B
1.8.2. Partes fundamentais para o desenvolvimento de um assistente: Intengdes,

entidades e fluxo de didlogo
1.8.3. Integragéo Web, Slack, Whatsapp, Facebook

1.1.4. Tecnologias que habilitam e d&o suporte a inteligéncia artificial
1.2, Inteligéncia Artificial em jogos

121, Teoria dos jogos 1.8.4. Ferramentas para o desenvolvimento de assistentes: Dialog Flow, Watson

1.2.2.  Minimax e Poda Alfa-Beta Assistant
1.2.3.  Simulag&o: Monte Carlo 19. Estratégia de implementagéo da IA

1.3.  Redes de neurbnios 1.10. O futuro da inteligéncia artificial
1.3.1.  Fundamentos bioldgicos 1.10.1. Entendemos como detectar emog0es através de algoritmos
1.3.2. Modelo computacional 1.10.2. Criar uma personalidade: linguagem, expressées e contetdo
1.3.3.  Redes de neurbnios supervisionadas e ndo supervisionadas 1.10.3. Tendéncias da inteligéncia artificial
1.3.4. Perceptron simples 1.10.4. Reflexdes

1.3.5.  Percetrdo multicamadas

1.4.  Algoritmos genéticos Médulo 2. Tipos e Ciclo de Vida dos Dados

1.41. Historia 2.1. Estatisticas
1.4.2. Base biologica 2.1.1.  Estatisticas: descritivas e inferéncias
1.4.3. Codificagdo de problemas 2.1.2.  Populagdo, amostra, individual
1.4.4.  Geragdo da populagao inicial 2.1.3.  Variaveis: definicdo, escalas de medigéo
1.4.5.  Algoritmo principal e operadores genéticos 2.2 Tipos de dados estatisticos
1.4.6. Avaliagéo de individuos: Fitness 2.21. Deacordo com o tipo
1.5, Tesauros, vocabularios, taxonomias 2.2.1.7. Quantitativos: dados continuos e dados discretos
1.5.1. Vocabularios 2.2.1.2. Qualitativo: dados binomiais, dados nominais, dados ordinais
1.5.2.  Taxonomias 2.2.2.  Deacordo com sua forma
1.5.3.  Tesauros 2.2.2.17. Numérico
1.5.4.  Ontologias 2.2.2.2. Texto
1.5.5.  Representacao do conhecimento: web semantica 2.2.2.3. Logico
1.6.  Web Semantica 2.2.3.  Deacordo com a fonte
1.6.1.  Especificagbes RDF, RDFS e OWL 2.2.3.1. Primarios
1.6.2.  Inferéncia/raciocinio 2.2.3.2. Secundarios

1.6.3. Linked Data



2.3.

2.4.

2.5.

2.6.

2.7.

2.8.

2.9.

2.10.

Ciclo de vida dos dados

2.3.1. Etapas do ciclo

2.3.2.  Marcos do ciclo

2.3.3.  Principios FAIR

Etapas iniciais do ciclo

2.4.1. Definigdo de objetivos

2.42.  Determinagdo de recursos necessarios
2.43. Diagrama de Gantt

2.4.4.  Estruturas dos dados

Coleta de dados

2.51.  Metodologia de estudo de coleta
2.5.2.  Ferramentas de coleta

2.53. Canais de coleta

Limpeza de dados

2.6.1. Fases dalimpeza de dados
2.6.2.  Qualidade dos dados

2.6.3.  Manipulagdo de dados (com R)
Analise de dados, interpretacéo e avaliagéo dos resultados
2.7.1.  Medidas estatisticas

2.7.2.  Indices de relacdo

2.7.3.  Mineragdo de dados

Armazém de dados (datawarehouse)
2.8.1. Elementos que o compdem
2.82. Desenho

2.8.3. Aspectos a considerar
Disponibilidade de dados

29.1. Acesso

2.9.2. Utilidade

293. Seguranga

Aspectos regulamentares

2.10.1. Lei Geral de Protegao de Dados
2.10.2. Boas praticas

2.10.3. Outros aspectos regulamentares
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Médulo 3. Os dados na Inteligéncia Artificial

3.1

3.2.

3.3.

3.4.

3.5.

3.6.

3.7.

3.8.

Ciéncia de dados

3.1.1.  Ciéncia de dados

3.1.2.  Ferramentas avangadas para o cientista de dados
Dados, informagdes e conhecimentos

3.2.1. Dados, informagdes e conhecimentos
3.2.2.  Tipos de dados

3.2.3.  Fontes de dados

De dados a informagdes

3.3.1.  Andlise de dados

3.3.2.  Tipos de andlise

3.3.3.  Extracéo de informagdes de um Dataset
Extragao de informagoes através da visualizagéo
3.4.1. Avisualizagdo como ferramenta de analise
3.4.2. Métodos de visualizagédo

3.4.3.  Visualizagao de um conjunto de dados
Qualidade dos dados

3.5.1. Dados de qualidade

3.52.  Limpeza de dados

3.5.3.  Pré-processamento basico de dados
Dataset

3.6.1.  Enriguecimento do Dataset

3.6.2.  Amaldigédo da dimensionalidade

3.6.3.  Modificagao de nosso conjunto de dados
Desequilibrio

3.7.1.  Desequilibrio de classes

3.7.2.  Técnicas de mitigagao do desequilibrio
3.7.3.  Equilibrio de um Dataset

Modelos ndo supervisionados

3.8.1.  Modelo ndo supervisionado

3.82.  Métodos

3.8.3. Classificagdo com modelos néo supervisionados
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3.9.

3.10.

Modelos supervisionados

3.9.1.  Modelo supervisionado

39.2.  Métodos

3.9.3. Classificagdo com modelos supervisionados
Ferramentas e praticas recomendadas

3.10.1. Praticas recomendadas para um cientista de dados
3.10.2. O melhor modelo

3.10.3. Ferramentas Uteis

Mddulo 4. Mineracao de dados Selecao, pré-processamento e transformacgéo

4.1.

4.2.

4.3.

4.4,

4.5.

4.6.

Inferéncia estatistica

4.1.1. Estatistica descritiva vs. Inferéncia estatistica
41.2.  Procedimentos paramétricos

4.1.3.  Procedimentos paramétricos

Analise exploratoria

421, Andlise descritiva

4.2.2. Visualizagéo

4.23. Preparagéo dos dados

Preparacéo dos dados

4.3.1. Integragao e limpeza de dados

4.3.2. Normalizagao de dados

4.3.3.  Transformando atributos

Os Valores Perdidos

4471, Tratamento de valores perdidos

4.4.2.  Métodos de imputagao de maxima verosimilhanga
4.4.3. Imputagdo de valores perdidos utilizando a aprendizado de maquinas
O ruido nos dados

4.5.1. Classes de ruido e seus atributos

4.52. Filtragem de ruidos

4.53. 0 efeito do ruido

A maldigao da dimensionalidade

4.6.1.  Oversampling

4.6.2.  Undersampling

46.3. Redugdo de dados multidimensionais

4.7.  De atributos continuos a discretos
4.7.1.  Dados continuos versus discretos
47.2. Processo de discretizagao
4.8. Osdados
48.1. Selegao de dados
4.8.2. Perspectivas e critérios de selegao
4.83. Métodos de selegdo
49.  Selegao de Instancias
4971. Métodos para selegao de instancias
49.2.  Selegao de prototipos
49.3. Métodos avangados para selegao de instancias
4.10. Pré-processamento de dados em ambientes Big Data

Maédulo 5. Algoritmia e Complexidade em Inteligéncia Artificial

51. Introdugao as Estratégias de design de algoritmos
5.1.1.  Recursividade
5.1.2.  Divisado e conquista
51.3.  Outras estratégias
5.2.  Eficiéncia e analise de algoritmos
52.1. Medidas de eficiéncia
5.2.2.  Como medir o tamanho da entrada
52.3.  Como medir o tempo de execugao
5.2.4.  Melhor, pior e médio caso
52.5.  Notagao assintotica
52.6. Critérios de andlise matematica para algoritmos nao recursivos
52.7. Andlise matematica de algoritmos recursivos
5.2.8. Anadlise empirica de algoritmos
5.3.  Algoritmos de ordenagao
53.1.  Conceito de ordenagao
5.3.2.  Ordenacgdo bolha (Bubble sort)
5.3.3.  Ordenagdo por selegdo (Selection sort)
5.3.4.  Ordenagdo por insergao (Insertion Sort)
5.3.5.  Ordenagdo por mistura (merge_sort)
5.3.6. Classificagao répida (quick_sort)



5.4.

5.5.

5.6.

5.7.

5.8.

5.9.

5.10.

Algoritmos com arvores

5.4.1.
5.4.2.
54.3.
5.4.4.
5.4.5.
5.4.6.

Conceito de arvore

Arvores binarias

Caminhos de arvores
Representar expressoes
Arvores binarias ordenadas
Arvores binarias balanceadas

Algoritmos com Heaps

5.5.1.
552
5.5.38.

Os Heaps
0 algoritmo Heapsort
As filas de prioridade

Algoritmos com grafos

5.6.1.
5.6.2.
5.6.3.
5.6.4.

Representacao

Caminho em largura
Caminho em profundidade
Ordenagao topologica

Algoritmos Greedy

5.7.1.
5.7.2.
5.7.3.
5.7.4.
5.7.5.

A estratégia Greedy

Elementos da estratégia Greedy
Conversor de moedas
Problema do Caixeiro Viajante
Problema da mochila

Busca do caminho minimo

5.8.1.
5.8.2.
5.83.

O problema do caminho minimo
Arco e ciclos negativos
Algoritmo de Dijkstra

Algoritmos Greedy sobre Grafos

59.1. Aarvore de extensdo minima

59.2. 0 algoritmo de Prim (algoritmo guloso)
59.3. 0 algoritmo de Kruskal

594. Andlise de complexidade

Backtracking

59.1. 0 Backtracking

5.10.2. Técnicas alternativas
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Maédulo 6. Sistemas inteligentes

6.1.

6.2.

6.3.

6.4.

6.5.

6.6.

Teoria de Agentes

6.1.1.  Historia do conceito

6.1.2.  Definicdo de agente

6.1.3.  Agentes em Inteligéncia Artificial

6.1.4.  Agentes em Engenharia de Software

Arquiteturas de agentes

6.2.1. O processo de raciocinio de um agente

6.2.2. Agentes reativos

6.2.3.  Agentes dedutivos

6.2.4. Agentes hibridos

6.2.5. Comparativa

Informagao e conhecimento

6.3.1.  Distingéo entre dados, informagdes e conhecimentos
6.3.2. Avaliagdo da qualidade dos dados

6.3.3. Métodos de captura de dados

6.3.4. Meétodos de aquisigao de informagoes

6.3.5. Métodos de aquisigao de conhecimentos
Representagao do conhecimento

6.4.1. Aimportancia da representagao do conhecimento

6.4.2.  Definigao da representagéo do conhecimento através de suas fungdes
6.4.3.  Caracteristicas de uma representagao do conhecimento
Ontologias

6.5.1. Introdugéo aos metadados

6.5.2.  Conceito filosofico de ontologia

6.5.3.  Conceito informatico de ontologia

6.5.4. Ontologias de dominio e ontologias de nivel superior
6.5.5.  Como construir uma ontologia?

Linguagens para ontologias e software para criagao de ontologias
6.6.1.  Triade RDF, Turtlee N

6.6.2. RDF Schema

6.6.3. OWL

6.6.4. SPARQL

6.6.5.  Introdugéo as diferentes ferramentas para a criagéo de ontologias
6.6.6. Instalagéo e uso do Protégé
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6.7.

6.8.

6.9.

6.10.

Médulo 7. Machine learning e minerac¢édo de dados

7.1,

Web Seméntica

6.7.1.
6.7.2.

Outros modelos de representagao do conhecimento

6.8.1.
6.8.2.
6.8.3.
6.8.4.
6.8.5.
6.8.6.
6.8.7.

Avaliagéo e integragao das representa¢des do conhecimento

6.9.1.
6.9.2.
6.9.3.
6.9.4.
6.9.5.

Raciocinadores Semanticos, Sistemas Baseados no Conhecimento e Sistemas

0O estado atual e futuro da seguranga ad web semantica

Aplicagbes da web semantica

Vocabularios
Visao global
Taxonomias
Tesauros
Folksonomias
Comparativa
Mapas mentais

Logica de ordem zero

Logica de primeira ordem

Ldgica descritiva

Relagdo entre diferentes tipos de logica

Prolog: programagao baseada em légica de primeira ordem

Especialistas

6.10.1.
6.10.2.
6.10.3.
6.10.4.
6.10.5.
6.10.6.

Introdugdo aos processos de descoberta de conhecimento e conceitos basicos de

Conceito de raciocinador
Aplicagdes de um raciocinador
Sistemas baseados no conhecimento

MYCIN, historia dos Sistemas Especialistas
Elementos e Arquitetura de Sistemas Especialistas

Criacéo de Sistemas Especialistas

machine learning

701
7.1.2.
7.1.3.
7.1.4.
7.1.5.

Conceitos-chave dos processos de descoberta do conhecimento
Perspectiva historica dos processos de descoberta do conhecimento
Fases dos processos de descoberta do conhecimento

Técnicas utilizadas nos processos de descoberta do conhecimento
Caracteristicas dos bons modelos de machine learning

7.2.

7.3.

7.4.

7.5.

7.6.

7.7.

7.1.6.
71.7.
7.1.8.

Tipos de informagdes de machine learning
Nocdes basicas de aprendizagem
Nogoes basicas de aprendizagem nado supervisionada

Exploragao e pré-processamento de dados

7.2.1.
7.2.2.
7.2.3.
7.2.4.
7.2.5.
7.2.6.
7.2.7.
7.2.8.

7.2.9.

Processamento de dados

Tratamento de dados no fluxo de andlise de dados

Tipos de dados

Transformacdes de dados

Visualizagado e exploragdo de varidveis continuas

Visualizagado e exploragao de variaveis categoricas

Medidas de correlagéo

Representacdes graficas mais comuns

Introdugado a analise multivariada e redugao da dimensionalidade

Arvore de decisdo

7.3.1.
7.3.2.
7.3.3.
7.3.4.

Algoritmo ID
Algoritmo
Overtraining e poda
Andlise de resultados

Avaliagéo de classificadores

7.4.1.
7.4.2.
7.4.3.
7.4.4.

Matrizes de confusdo

Matrizes de avaliagdo numérica
Estatistico de Kappa

Curvas Roc

Regras de classificagdo

7.5.1.
7.5.2.
7.5.3.

Medidas de avaliagdo de regras
Introdugao a representagao grafica
Algoritmo de sobreposi¢do sequencial

Redes Neurais

7.6.1.
7.6.2.
7.6.3.
7.6.4.

Conceitos basicos

Redes de neurbnios simples

Algoritmo de backpropagation
Introdugdo as redes neurais recorrentes

Métodos bayesianos

7.7.1.
7.7.2.
7.7.3.
7.7.4.

Conceitos basicas de probabilidade
Teorema de Bayes

Naive Bayes

Introdugao as redes bayesianas



7.8.

7.9.

7.10.

Maddulo 8. Redes Neurais como Base do Deep Learning

8.1.

8.2.

8.3.

Modelos de regressao e de resposta continua

7.8.1.  Regressdo linear simples

7.8.2.  Regressao Linear Multipla

7.8.3.  Regressao logistica

7.8.4.  Arvores de regressao

7.8.5. Introdugdo as Maquinas de Vetores de Suporte (SVM)
7.8.6. Medidas de bondade do ajuste

Clustering

7.9.1.  Conceitos basicos

7.9.2.  Clustering hierarquico

7.9.3.  Métodos probabilisticos

7.9.4.  Algoritmo EM

7.9.5.  Método B-Cubed

7.9.6. Métodos implicitos

Mineragado de texto e processamento de linguagem natural (PNL)
7.10.1. Conceitos basicos

7.10.2. Criagao do corpus

7.10.3. Andlise descritiva

7.10.4. Introducéo a analise de sentimentos

Aprendizagem profunda

8.1.1.  Tipos de aprendizagem profunda
8.1.2.  Aplicativos de aprendizagem profunda
8.1.3.  Vantagens e desvantagens da aprendizagem profunda
Operagdes

8.2.1.  Soma

8.2.2.  Produtos

8.2.3. Transferéncia

Camadas

8.3.1. Camada de entrada

8.3.2. Camada oculta

8.3.3.  Camada de saida

8.4.

8.5.

8.6.

8.7.

8.8.

8.9.

8.10.
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Unido de Camadas e Operagdes

8.4.1.  Design de arquiteturas

8.4.2.  Conexao entre camadas

8.4.3. Propagagao para frente

Construgao da primeira rede neural

8.5.1.  Design da rede

8.5.2.  Defini¢cdo dos pesos

8.5.3.  Treinamento da rede

Treinador e Otimizador

8.6.1. Selegao do otimizador

8.6.2.  Definigdo de uma funcéo de perda

8.6.3.  Definigdo de uma métrica

Aplicagao dos principios das redes neurais

8.7.1.  Funcdes de ativagao

8.7.2.  Retropropagacéao

8.7.3.  Ajuste dos parametros

Dos neurdnios biolégicos para os artificiais

8.8.1.  Funcionamento de um neurénio biolégico
8.8.2. Transferéncia de conhecimento para os neuronios artificiais
8.8.3.  Estabelecimento de relagdes entre ambos
Implementagdo de MLP (Perceptron multicamadas) com Keras
8.9.1. Definigdo da estrutura da rede

8.9.2.  Compilagdo do modelo

8.9.3.  Treinamento do modelo

Hiperparametros de Fine tuning de Redes Neurais
8.10.1. Selegdo da fungado de ativagéo

8.10.2. Estabelecer o learning rate

8.10.3. Ajuste dos pesos

tecn

Maddulo 9. Treinamento de Redes Neurais Profundas

9.1.

Problemas de Gradientes

9.1.1.  Técnicas de otimizagao de gradiente
0.1.2.  Gradientes Estocasticos

9.1.3.  Técnicas de inicializagdo de pesos
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9.2. Reutilizagdo de camadas pré-treinadas 9.10. Regularizagéo
9.2.1.  Treinamento de transferéncia de aprendizagem 9.10.7. Lel
9.2.2.  Extragdo de caracteristicas 9.10.2. Regularizagdo por maxima entropia
9.2.3.  Aprendizado profundo 9.10.3. Dropout

= St;r:'zadores Médulo 10. Personalizagdo de Modelos e Treinamento com TensorFlow

Otimizadores de descida de gradiente estocastico

9.3.2.  Otimizadores Adam e RMSprop 10.1. TensorFlow

9313  Otimizadores de momento 10.1.1. Uso da biblioteca TensorFlow
9.4.  Programacéo da taxa de aprendizagem 10.1.2. Treinamento de modelos com TensorFlow
10.1.3. Operagdes com graficos no Tensorflow

10.2. TensorFlow e NumPy

9.4.1.  Controle de taxa de aprendizagem automatica
9.42. Ciclos de aprendizagem

9.43.  Termos de suavizago 10.2.1.  Ambiente computacional NumPy para Tensorflow
9.5 Sobreajuste 10.2.2. Utilizagdo de arrays NumPy com TensorFlow
9.51. Validagéo cruzada 10.2.3. Operagdes NumPy para graficos do TensorFlow
952, Regularizag&o 10.3. Personalizagdo de modelos e algoritmos de treinamento
9.53.  Métricas de avaliagdo 10.3.1. Construgao de modelos personalizados com Tensorflow

9.6. Diretrizes praticas 10.3.2. Gestéo de pardmetros de treinamento

9.6.1. Design de modelos 10.3.3. Utilizagdo de técnicas de otimizagado para treinamento
9.6.2. Selecdo de métricas e parametros de avaliagdo 10.4. Funcdes e graficos do TensorFlow
9.63. Testes de hipéteses 10.4.1. Fungdes com TensorFlow
9.7.  Transfer Learning 10.4.2. Utilizacdo de graficos para treinamento de modelos
9.71.  Treinamento de transferéncia de aprendizagem 10.4.3. Otimizagéo de graficos com operagbes do TensorfFlow
9.7.2. Extracdo de caracteristicas 10.5. Carregamento e pré-processamento de dados com TensorFlow
9.7.3.  Aprendizado profundo 10.5.1. Carregamento de conjuntos de dados com TensorFlow
9.8.  Data Augmentation 10.5.2. Pré-processamento de dados com TensorFlow
10.5.3. Utilizagao de ferramentas do Tensorflow para manipulagé@o de dados
10.6. A API tfdata

10.6.1. Utilizagao da API tfdata para processamento de dados

0.8.1. Transformagdes de imagem
0.8.2.  Geragdo de dados sintéticos
9.8.3. Transformagao de texto

9.9. Aplicagéo pratica de Transfer Learning 10.6.2. Construgéo de fluxos de dados com tfdata

10.6.3. Uso da API tfdata para treinamento de modelos

992  Extragdo de caracteristicas 10.7. O formato TFRecord

9.9.3.  Aprendizado profundo 10.7.1. Utilizagdo da API TFRecord para serializagdo de dados
10.7.2. Carregamento de arquivos TFRecord com TensorfFlow

9.9.1. Treinamento de transferéncia de aprendizagem

10.7.3. Utilizagao de arquivos TFRecord para treinamento de modelos



10.8. Camadas de pré-processamento do Keras
10.8.1. Utilizagdo da API de pré-processamento do Keras
10.8.2. Construcéo de pipelines de pré-processamento com Keras
10.8.3. Uso da API de pré-processamento do Keras para treinamento de modelos
10.9. Projeto TensorFlow Datasets
10.9.1. Utilizagdo do TensorFlow Datasets para carregamento de dados
10.9.2. Pré-processamento de dados com o TensorFlow Datasets
10.9.3. Uso do TensorFlow Datasets para treinamento de modelos
10.10. Construgao de uma aplicagdo de Deep Learning com TensorFlow
10.10.7. Aplicagéo Pratica
10.10.2. Construcéo de uma aplicagao de Deep Learning com TensorFlow
10.10.3. Treinamento de um modelo com TensorfFlow
10.10.4. Utilizagao da aplicagao para previsao de resultados

Médulo 11. Deep Computer Vision com Redes Neurais Convolucionais

11.1. A Arquitetura do Visual Cortex

11.1.1. Fungdes do cortex visual

11.1.2. Teorias da visdo computacional

11.1.3. Modelos de processamento de imagens
11.2. Camadas convolucionais

11.2.1. Reutilizagao de pesos na convolugao

11.2.2. Convolugéo

11.2.3. Fungdes de ativagao

11.8. Camadas de agrupamento e implementagao de camadas de agrupamento com o Keras

11.3.1. Agrupamento e Deslocamento
11.8.2. Flattening
11.3.3. Tipos de Pooling

11.4. Arquiteturas CNN
11.4.1. Arquitetura VGG
11.4.2. Arquitetura AlexNet
11.4.3. Arquitetura ResNet

11.5. Implementacéo de uma CNN ResNet- usando o Keras
11.5.1. Inicializagéo de pesos
11.5.2. Definicdo da camada de entrada
11.5.3. Definigdo da saida
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Uso de modelos pré-treinados do Keras

11.6.1. Caracteristicas dos modelos pré-treinados
11.6.2. Usos dos modelos pré-treinados

11.6.3. Vantagens dos modelos pré-treinados
Modelos pré-treinados para aprendizado por transferéncia
11.7.1. Aprendizagem por transferéncia

11.7.2. Processo de aprendizagem por transferéncia
11.7.3. Vantagens do aprendizagem por transferéncia
Classificagéo e localizagdo em Deep Computer Vision
11.8.1. Classificagdo de imagens

11.8.2. Localizagdo de objetos em imagens

11.8.3. Detecgao de objetos

Detecgdo e rastreamento de objetos

11.9.1. Métodos de detecgao de objetos

11.9.2. Algoritmos de rastreamento de objetos

11.9.3. Técnicas de rastreamento e localizagdo

11.10. Segmentagao semantica

11.10.1. Aprendizagem profunda para segmentagé@o semantica
11.10.2. Detecgéao de bordas
11.10.3. Métodos de segmentagao baseados em regras

Médulo 12. Processamento de Linguagem Natural (PLN) com Redes Neurais

Recorrentes (RNN) e Atencdo

12.1.

12.2.

12.3.

Geragao de texto usando RNN

12.1.1. Treinamento de uma RNN para geragéo de texto
12.1.2. Geragéo de linguagem natural com RNN

12.1.3. Aplicagbes de geragao de texto com RNN

Criagéo do conjunto de dados de treinamento

12.2.1. Preparagao dos dados para treinamento de uma RNN
12.2.2. Armazenamento do conjunto de dados de treinamento
12.2.3. Limpeza e transformagao dos dados

12.2.4. Andlise de sentimento

Classificagdo de opinides com RNN

12.3.1. Detecgao de temas nos comentarios

12.3.2. Andlise de sentimento com algoritmos de aprendizagem profunda
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12.4.

12.5.

12.6.

12.7.

12.8.

12.0.

12.10.

Maddulo 13. Autoencoders, GANs e Modelos de Difusdo

13.1.

13.2.

Rede codificador-decodificador para tradugao automatica neural

12.4.1. Treinamento de uma RNN para tradugao automatica

12.4.2. Uso de uma rede encoder-decoder para tradugdo automatica

12.4.3. Aumento da precisdo da tradugao automatica com RNN

Mecanismos de atengao

12.5.1. Aplicagdo de mecanismos de atengdo em RNN

12.5.2. Uso de mecanismos de atengdo para melhorar a precisao dos modelos

12.5.3. Vantagens dos mecanismos de aten¢do em redes neurais

Modelos Transformers

12.6.1. Uso de modelos Transformers para processamento de linguagem natural

12.6.2. Aplicagdo de modelos Transformers para visdo

12.6.3. Vantagens dos modelos Transformers

Transformers para viséo

12.7.1. Uso de modelos Transformers para visao

12.7.2. Processamento de dados Imagem

12.7.3. Treinamento de modelos Transformers para visédo

Biblioteca Transformers de Hugging Face

12.8.1. Uso da Biblioteca Transformers de Hugging Face

12.8.2. Aplicagdo da Biblioteca Transformers de Hugging Face

12.8.3. Vantagens da Biblioteca Transformers de Hugging Face

Outras bibliotecas Transformers. Comparativa

12.9.1. Comparagao entre as diferentes bibliotecas Transformers

12.9.2. Uso das diferentes bibliotecas Transformers

12.9.3. Vantagens das diferentes bibliotecas Transformers

Desenvolvimento de um aplicativo de PLN com RNN e atengdo. Aplicagéo Pratica

12.10.1. Desenvolvimento de um aplicativo de processamento de linguagem natural
com RNN e atencéo

12.10.2. Uso de RNN, mecanismos de atengdo e modelos Transformers no aplicativo

12.10.3. Avaliagéo da aplicagéo pratica

Representacéo de dados eficientes

13.1.1. Redugéo da dimensionalidade

13.1.2. Aprendizado profundo

13.1.3. Representacdes compactas

Realizagao de PCA com um codificador automatico linear incompleto
13.2.1. Processo de treinamento

13.2.2. Implementagao em Python

13.2.3. Utilizagao de dados de teste

13.3.

13.4.

13.5.

13.6.

13.7.

13.8.

13.9.

13.10.

Codificadores automaticos empilhados

13.3.1. Redes neurais profundas

13.3.2. Construgdo de arquiteturas de codificagéo
13.3.3. Uso da regularizagado

Autoencoders convolucionais

13.4.1. Design de modelos convolucionais

13.4.2. Treinamento de modelos convolucionais
13.4.3. Avaliagdo de resultados

Eliminagao de ruido de codificadores automaticos
13.5.1. Aplicagéo de filtros

13.5.2. Design de modelos de codificagdo

13.5.3. Uso de técnicas de regularizagéo
Codificadores automaticos dispersos

13.6.1. Aumentando a eficiéncia da codificagao
13.6.2. Minimizando o nimero de parametros
13.6.3. Utilizagéo de técnicas de regularizagao
Codificadores automaticos variacionais

13.7.1. Utilizagéo de otimizagao variacional
13.7.2. Aprendizagem profunda n&o supervisionada
13.7.3. Representagdes latentes profundas
Geragéo de imagens MNIST de moda

13.8.1. Reconhecimento de padroes

13.8.2. Geracdo de imagens

13.8.3. Treinamento de Redes Neurais Profundas
Redes adversarias generativas e modelos de difusdo
13.9.1. Geracdo de conteudo a partir de imagens
13.9.2. Modelagem de distribui¢es de dados
13.9.3. Uso de redes adversarias

Implementagéo dos Modelos

13.10.1. Aplicagéo Pratica

13.10.2. Implementagado dos modelos

13.10.3. Uso de dados reais

13.10.4. Avaliagéo de resultados



Médulo 14. Computacéo bioinspirada

14.1.

14.2.

14.3.

14.4.

14.5.

14.6.

14.7.

14.8.

14.9.

14.10.

Introdugdo a computagéo bioinspirada

14.1.1. Introdugao a computacao bioinspirada

Algoritmos de adaptagéo social

14.2.1. Computagao bioinspirada baseada em col6nias de formigas
14.2.2. Variantes dos algoritmos das colénias de formigas

14.2.3. Computagao baseada em nuvens de particulas

Algoritmos genéticos

14.3.1. Estrutura geral

14.3.2. Implementagdes dos principais operadores

Estratégias de exploragao do espago para algoritmos genéticos
14.4.1. Algoritmo CHC

14.4.2. Problemas multimodais

Modelos de computagao evolutiva (1)

14.5.1. Estratégias evolutivas

14.5.2. Programagao evolutiva

14.5.3. Algoritmos baseados na evolugao diferencial

Modelos de computagéo evolutiva (1)

14.6.1. Modelos de evolugdo baseados em estimativas de distribuigdes (EDA)
14.6.2. Programagao genética

Programacéo evolutiva aplicada a dificuldades de aprendizagem
14.7.1. Aprendizagem baseada em regras

14.7.2. Métodos evolutivos em problemas de selecéo de instancias
Problemas multiobjetivo

14.8.1. Conceito de dominancia

14.8.2. Aplicagao de algoritmos evolutivos a problema multiobjetivo
Redes neurais (1)

14.9.1. Introdugado as redes neurais

14.9.2. Exemplo pratico com redes neurais

Redes neurais (I1)

14.10.7. Casos de uso de redes neurais na pesquisa médica

14.10.2. Casos de uso de redes neurais em economia

14.10.3. Casos de uso de redes neurais em visao artificial
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Mddulo 15. Inteligéncia Artificial: Estratégias e aplicagoes

15.1. Servicos financeiros

15.1.1. Asimplicagdes da Inteligéncia Artificial (IA) nos servigos financeiros

Oportunidades e desafios

15.1.2. Casos de uso

15.1.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de I1A

15.1.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagées futuras da IA
15.2. Implicagdes da Inteligéncia Artificial no servigo de saude

15.2.1. Implicagbes da IA no setor da saude Oportunidades e desafios

15.2.2. Casos de uso
15.3. Riscos relacionados com o uso de IA no servico de salde

15.3.1. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

15.3.2. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da IA
15.4. Retail

15.4.1. Participagéo da IA no Varejo Oportunidades e desafios

15.4.2. Casos de uso

15.4.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de I1A

15.4.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da IA
15.5. Industria

15.5.1. Participagéo da IA na Industria Oportunidades e desafios

15.5.2. Casos de uso
15.6. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA na industria

15.6.1. Casos de uso

15.6.2. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

15.6.3. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da IA
15.7. Administragéo publica

15.7.1. Participagéo da IA na administracéo publica Oportunidades e desafios

15.7.2. Casos de uso

15.7.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de I1A

15.7.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da IA
15.8. Educagao

15.8.1. Participagéo da IA na educagéo Oportunidades e desafios

15.8.2. Casos de uso

15.8.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de I1A

15.8.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagées futuras da IA
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15.0.

Silvicultura e agricultura
159.1.
15.9.2.
15.9.3.
15.9.4.

Participagao da IA na silvicultura e na agricultura Oportunidades e desafios
Casos de uso

Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da 1A

15.10 Recursos Humanos

Moadulo 16. Melhoria da Produtividade no Desenvolvimento de Software com IA

16.1.

16.2.

16.3.

16.4.

15.10.7. ImplicagGes da IA para os recursos humanos. Oportunidades e desafios
15.10.2. Casos de uso

15.10.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

15.10.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da IA

Preparar um ambiente de desenvolvimento adequado

16.1.7. Selegéo de ferramentas essenciais para o desenvolvimento de IA

16.1.2. Configuragdo das ferramentas escolhidas

16.1.3. Implementagao de pipelines de CI/CD adaptados a projetos de 1A

16.1.4. Gestéo eficiente de dependéncias e versdes em ambientes de desenvolvimento
Extens®es de IA indispensaveis para o Visual Studio Code

16.2.1. Explorando e selecionando extensdes de IA para o Visual Studio Code

16.2.2. Integracéo de ferramentas de analise estatica e dinamica na IDE
16.2.3. Automagdo de tarefas repetitivas com extensdes especificas
16.2.4. Personalizagao do ambiente de desenvolvimento para aumentar a eficiéncia

Projeto no-code de interfaces de usudrio com elementos de 1A
16.3.1. Principios de design No-code e sua aplicagdo em interfaces de usuario

16.3.2. Incorporagdo de elementos de IA no design da interface visual
16.3.3.
16.3.4. Avaliagéo e aprimoramento continuo de interfaces No-code com IA
Otimizagé&o de codigo usando o ChatGPT

16.4.1. ldentificar codigos duplicados

16.4.2.
16.4.3.
16.4.4.
16.4.5.
16.4.6.

Ferramentas e plataformas para a criagdo No-code de interfaces inteligentes

Refatoragéo

Criar cédigos legiveis

Entender o que o codigo faz

Nomes de varidveis e fun¢des aprimorados
Criagao de documentagéo automatica

16.5.

16.6.

16.7.

16.8.

16.9.

16.10.

Gestdo de repositérios com A

16.5.1. Automatizacgéo de processos de controle de verséo com técnicas de IA
16.5.2. Detecgdo de conflitos e resolugéo automatica em ambientes colaborativos
16.5.3. Anadlise preditiva de alteragdes e tendéncias em repositérios de codigo
16.5.4. Aprimoramentos na organizagao e categorizagao de repositérios usando 1A
Integragao da IA na gestéo de bancos de dados

16.6.1. Otimizacéo de consultas e desempenho usando técnicas de 1A

16.6.2. Andlise preditiva dos padroes de acesso ao banco de dados

16.6.3. Implementacao de sistemas de recomendacao para otimizar a estrutura do

banco de dados
16.6.4. Monitoramento proativo e detecgéo de possiveis problemas no banco de dados

Localizagéo de falhas e criagdo de testes unitarios com IA

16.7.1. Geragao automatica de casos de teste usando técnicas de IA

16.7.2. Detecgado antecipada de vulnerabilidades e bugs usando andlise estatica com 1A
16.7.3. Melhoria da cobertura de testes identificando dreas criticas por meio de 1A
Pair Programming com GitHub Copilot

16.8.1. Integragéo e uso eficaz do GitHub Copilot em sessdes de Pair Programming

16.8.2. Integracao. Melhoria da comunicagao e colaboragédo do desenvolvedor com o

GitHub Copilot

Estratégias de integracéo para aproveitar ao maximo as dicas de cédigo geradas
pelo GitHub Copilot

Integragé@o Estudos de caso e boas praticas em Pair Programming assistido pela 1A

16.8.3.

16.8.4.
Tradugao automatica entre linguagens de programacgao

16.9.1. Ferramentas e servigos de tradugéo automatica especificos do idioma para
linguagens de programagéao

16.9.2. Adaptagao de algoritmos de tradugao automatica a contextos de
desenvolvimento

16.9.3. Aprimoramento da interoperabilidade entre diferentes idiomas por meio da
tradugéo automatica

16.9.4. Avaliagdo e atenuagdo dos possiveis desafios e limitagdes da tradugéo

automatica
Ferramentas da IA recomendadas para aumentar a produtividade
16.10.7. Andlise comparativa de ferramentas de IA para desenvolvimento de software
16.10.2. Integragdo de ferramentas de IA em fluxos de trabalho
16.10.3. Automagéo de tarefas rotineiras com ferramentas de IA

16.10.4. Avaliagao e selecéo de ferramentas com base no contexto e nos requisitos do
projeto



Maédulo 17. Arquitetura de Software com IA

17.1.

17.2.

17.3.

17.4.

17.5.

17.6.

Otimizagao e gestao de desempenho em ferramentas de IA

17.1.1. Andlise e criagdo de perfis de desempenho de ferramentas de IA

17.1.2. Estratégias de otimizagao para algoritmos e modelos de IA

17.1.3. Implementagao de técnicas de caching e paralelizagéo para melhorar
o desempenho

Ferramentas e metodologias para monitoramento continuo do desempenho em
tempo real

Escalabilidade em aplicativos de 1A

17.2.1. Projetar arquiteturas dimensionaveis para aplicativos de 1A

17.2.2. Implementagao de técnicas de particionamento e compartilhamento de carga
17.2.3. Fluxo de trabalho e gestao de carga de trabalho em sistemas dimensionaveis

17.2.4. Estratégias para expansdo horizontal e vertical em ambientes de
demanda variavel

Capacidade de manutengéao de aplicativos com IA

17.1.4.

17.3.1. Principios de design para facilitar a capacidade de manutengédo em projetos de 1A
17.3.2. Estratégias de documentagao especificas para modelos e algoritmos de I1A
17.3.3. Implementagao de testes unitarios e de integragao para facilitar a
manutencao
17.3.4. Métodos para refatoragéo e melhoria continua em sistemas com componentes
delA

Projeto de Sistema de grande escala

17.4.1. Principios de arquitetura para o projeto de sistemas de grande escala

17.4.2. Decomposigao de sistemas complexos em microsservigos

17.4.3. Implementagdo de padrdes de projeto especificos para sistemas distribuidos

17.4.4. Estratégias de gestdo da complexidade para arquiteturas de grande escala com
componentes de IA

Armazenamento de dados em grande escala para ferramentas de |A
17.5.1. Selegao de tecnologias de armazenamento de dados dimensionaveis

17.5.2. Projeto de esquema de banco de dados para o manejo eficiente de grandes
volumes de dados

Estratégias de particionamento e replicagao em ambientes de armazenamento
em massa

Implementagao de sistemas de gestao de dados para garantir a integridade e
a disponibilidade em projetos de IA

Estruturas de dados com 1A

17.6.1. Adaptagao de estruturas de dados classicas para uso em algoritmos de 1A

17.5.3.

17.54.

17.7.

17.8.

17.9.
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17.6.2. Projeto e otimizagdo de estruturas de dados especificas para modelos de

aprendizado de maquina
Integragao de estruturas de dados eficientes em sistemas com uso intensivo de
dados

Estratégias para manipulagéo e armazenamento de dados em tempo real em
estruturas de dados com 1A

17.6.3.
17.6.4.

Algoritmos de programagao para produtos de IA

17.7.1. Desenvolvimento e implementagéo de algoritmos especificos para aplicativos de
IA

17.7.2. Estratégias de selecdo de algoritmos de acordo com o tipo de problema e os
requisitos do produto

17.7.3. Adaptagao de algoritmos classicos para integragdo em sistemas de
inteligéncia artificial

17.7.4. Avaliagdo e comparagao do desempenho entre diferentes algoritmos

em contextos de desenvolvimento de IA
Padrdes de design para desenvolvimento de 1A

17.8.1. Identificar e aplicar padrdes de design comuns em projetos com
componentes de IA

17.8.2. Desenvolvimento de padrées especificos para a integragdo de modelos e
algoritmos em sistemas existentes.

17.8.3. Estratégias de implementagéo de padrées para melhorar a reutilizagéo
e a capacidade de manutengao em projetos de I1A

17.8.4. Estudos de caso e praticas recomendadas na aplicagao de padroes de

design em arquiteturas de IA
Implementagao de Clean Architecture
17.9.1. Principios e conceitos fundamentais de Clean Architecture
17.9.2. Adaptagéo de Clean Architecture a projetos com componentes de IA
17.9.3. Implementacdo de camadas e dependéncias em sistemas com arquitetura limpa

17.9.4. Beneficios e desafios da implementagdo de Clean Architecture em

desenvolvimento de software de IA

17.10. Desenvolvimento seguro de software em aplicativos da Web com IA

17.10.1. Principios de seguranga no desenvolvimento de software com componentes de I1A

17.10.2. Identificagdo e atenuagao de possiveis vulnerabilidades em modelos e algoritmos
delA

17.10.3. Implementacao de praticas de desenvolvimento seguro em aplicativos da
Web com funcionalidades de Inteligéncia Artificial

17.10.4. Estratégias para proteger dados confidenciais e evitar ataques em projetos de IA
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Maédulo 18. Projetos Web com 1A

18.1.

18.2.

18.3.

18.4.

Preparacgéo do ambiente de trabalho para o desenvolvimento web com |A

18.1.1. Configuragéo de ambientes de desenvolvimento web para
projetos de inteligéncia artificial

18.1.2. Selegao e preparagdo de ferramentas essenciais para o desenvolvimento web
com IA

18.1.3. Integragao de bibliotecas e frameworks especifico para projetos da Web
com inteligéncia artificial

18.1.4. Implementagao de praticas recomendadas na configuragéo de
ambientes de desenvolvimento colaborativo

Criagao de Workspace para Projetos de IA

18.2.1. Projeto e organizagao eficazes de workspaces para projetos da
Web com componentes de inteligéncia artificial

18.2.2. Uso de ferramentas de gestdo de projetos e controle de versdes no
workspace

18.2.3. Estratégias para colaboragao e comunicacéo eficientes na equipe de
desenvolvimento

18.2.4. Adaptagédo do workspace as necessidades especificas dos projetos web de IA

Padrées de design em produtos de 1A

18.3.1. Identificagado e aplicagéo de padrées de design comuns em interfaces de
usudrio com elementos de inteligéncia artificial

Desenvolvimento de padrdes especificos para melhorar a experiéncia do
usuario em projetos da Web com IA

Integragao de padroes de design na arquitetura geral de projetos da Web com
Inteligéncia Artificial

18.3.2.
18.3.3.
18.3.4. Avaliagéo e selegao de padroes de design apropriados de acordo com o

contexto do projeto
Desenvolvimento front-end com A

18.4.1. Integracdo de modelos de IA na camada de apresentacgao de projetos da Web
18.4.2. Desenvolvimento de interfaces de usuario adaptaveis com
elementos de inteligéncia artificial
18.4.3. Implementagéo de funcionalidades de processamento de linguagem natural
(NLP) no front-end
18.4.4. Estratégias para otimizagao do desempenho no desenvolvimento de front-end

com IA

18.5. Criagéo de banco de dados

18.6.

18.7.

18.8.

18.5.1.

18.5.2.

18.5.3.

18.5.4.

Selegado de tecnologias de banco de dados para projetos da Web
com inteligéncia artificial

Projeto de esquema de banco de dados para armazenar e gerenciar dados
relacionados a IA

Implementagao de sistemas de armazenamento eficientes para grandes volumes
de dados gerados por modelos de I1A

Estratégias para seguranga e protecédo de dados confidenciais em bancos de
dados em projetos da Web com |A

Desenvolvimento de back-end com IA

18.6.1.
18.6.2.

18.6.3.

18.6.4.

Integragao de servigos e modelos de IA a légica de negdcios de back-end

Desenvolvimento de APIs e pontos de extremidade especificos para comunicagdo
entre os componentes de front-end e I1A

Implementagéo da logica de processamento de dados e tomada de
decisGes no back-end com inteligéncia artificial

Estratégias para escalabilidade e desempenho no desenvolvimento de
back-end de projetos da Web com |A

Otimizagao do processo de implantagéo na Web

18.7.1.

18.7.2.

18.7.3.

18.7.4.

Automatizagéo do processo de criagdo e implantagao de projetos da Web
com A

Implementacao de pipelines de CI/CD adaptados a aplicativos da Web
com componentes de inteligéncia artificial

Estratégias para a gestdo eficiente de versdes e atualizagdes em
implementagdes continuas

Monitoramento e analise pds-implantagao para melhoria continua do processo

IA na computagao em nuvem

18.8.1.

18.8.2.

18.8.3.

18.8.4.

Integragao de servigos de inteligéncia artificial em plataformas de computagao
em nuvem

Desenvolvimento de solugbes dimensionaveis e distribuidas usando servigos de
nuvem com recursos de 1A

Estratégias para o0 manejo eficiente de recursos e custos em ambientes de nuvem
com aplicativos da Web habilitados para IA

Avaliagé@o e comparagao de provedores de servigos em nuvem para projetos da
Web habilitados para IA



18.9.

Criagao de um projeto com IA para ambientes LAMP

18.9.1. Adaptacao de projetos da Web baseados na pilha LAMP para incluir componentes
de lA

18.9.2. Integragao de bibliotecas e frameworks especificos de IA em ambientes LAMP

18.9.3. Desenvolvimento de funcionalidades de IA que complementam a
arquitetura LAMP tradicional

18.9.4. Estratégias para otimizagdo e manutengao em projetos web de IA em
ambientes LAMP

18.10. Criagéo de um projeto com IA para ambientes MEVN

18.10.1. Integragado de tecnologias e ferramentas da pilha MEVN com componentes de
IA

18.10.2. Desenvolvimento de aplicativos da Web modernos e dimensionaveis em
ambientes MEVN com recursos de IA

18.10.3. Implementagao de funcionalidades de processamento de dados e aprendizado de
maquina em projetos MEVN

18.10.4. Estratégias para melhorar o desempenho e a segurancga de aplicativos da Web
habilitados para IA em ambientes MEVN

Maddulo 19. Aplicativos Moveis com |A

19.1.

19.2.

Preparagdo de um ambiente de trabalho para o desenvolvimento mével com IA
19.1.1. Configuracé@o de ambientes de desenvolvimento movel para
projetos de A

19.1.2. Selegéo e preparagdo de ferramentas especificas para o
desenvolvimento de aplicativos méveis com IA

19.1.3. Integragao de bibliotecas e frameworks de |A em ambientes de desenvolvimento
movel

19.1.4. Configuragéo de emuladores e dispositivos reais para testar aplicativos méveis
com componentes de inteligéncia artificial

Criacdo de um workspace com Github copilot
19.2.1. Integragéo do GitHub Copilot em ambientes de desenvolvimento movel

19.2.2. Uso eficaz do GitHub Copilot para geragéo de codigo em projetos de 1A

19.2.3. Estratégias para colaboragao do desenvolvedor ao usar o GitHub Copilot no
workspace

19.2.4. Praticas recomendadas e limitagdes no uso do GitHub Copilot no
desenvolvimento de aplicativos moveis com 1A

19.3.

19.4.

19.5.

19.6.

19.7.
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Configuragao do Firebase

19.3.1. Configuragao inicial de um projeto Firebase para desenvolvimento movel
19.3.2.
19.3.3.

Integragao do Firebase em aplicativos moveis com recursos de I1A
Uso dos servigos do Firebase como banco de dados, autenticagao e notificagdes
em projetos de IA

19.3.4. Estratégias para a gestao de dados e eventos em tempo real em aplicativos

moveis com o Firebase
Conceitos de Clean Architecture, DataSources, Repositories
19.4.1. Principios fundamentais de Clean Architecture no desenvolvimento movel com 1A
19.4.2. Implementacdo de camadas de DataSources e Repositorios em arquiteturas
limpas

Design e estruturagdo de componentes em projetos moéveis com foco em
arquitetura limpa

19.4.3.

19.4.4. Beneficios e desafios da implementacéo de Clean Architecture em aplicativos

moveis com A

Criagao da tela de autenticagao

19.5.1. Projeto e desenvolvimento de interfaces de usuario para telas de
autenticagao em aplicativos moveis habilitados para IA

19.5.2.
19.5.3.
19.5.4.

Integragao de servigos de autenticagdo com o Firebase na tela de login
Uso de técnicas de seguranca e protegdo de dados na tela de autenticagao

Personalizagéo e customizagado da experiéncia do usuario na tela de
autenticacéo

Criagéo de Dashboard e Navegagao

19.6.1. Projeto e desenvolvimento de Dashboards com elementos de Inteligéncia Artificial

19.6.2. Implementagdo de sistemas de navegagao eficientes em aplicativos moveis com

IA

Integragéo de funcionalidades de IA no Dashboard para melhorar a experiéncia do
usuario

19.6.3.

Criagao de uma tela de listagem

19.7.1. Desenvolvimento de interfaces de usuario para telas de listagem em aplicativos
moveis habilitados para 1A

19.7.2.
19.7.3.
19.7.4.

Integragao de algoritmos de recomendagao e filtragem na tela de listagem
Uso de padrdes de design para apresentagao eficaz de dados na listagem

Estratégias para carregamento eficiente de dados em tempo real na tela com
listagem
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19.8. Criagao da tela de detalhes

19.9.

19.8.1. Projeto e desenvolvimento de interfaces de usuario detalhadas para a
apresentagdo de informagdes especificas

19.8.2. Integragao de funcionalidades de IA para enriquecer a tela de detalhes
19.8.3. Implementagao de interagbes e animagdes na tela de detalhes

19.8.4. Estratégias para otimizar o desempenho de carregamento e exibigdo em
aplicativos moveis habilitados para 1A

Criacdo da tela de Settings

19.9.1. Desenvolvimento de interfaces de usuario para configuragao e definicdes em
aplicativos mdéveis com |A

19.9.2. Integragao de configuragbes personalizadas relacionadas a
componentes de inteligéncia artificial

19.9.3. Implementagao de opgdes e preferéncias de personalizagéo na tela de
configuragdo

19.9.4. Estratégias de usabilidade e clareza na apresentagao de opgoes na tela
de settings

19.10. Criar icones, Splash recursos graficos para seu aplicativo com IA

19.10.1. Design e criagé@o de icones atraentes para representar o aplicativo movel com 1A
19.10.2. Desenvolvimento de telas (splash) com recursos visuais impactantes

19.10.3. Selegao e adaptacgao de recursos graficos para melhorar a estética do
aplicativo movel

19.10.4. Estratégias para consisténcia e marca visual em elementos graficos de
aplicativos de 1A

Maddulo 20. IA para QA Testing

20.1.

Ciclo de vida de testing

20.1.1. Descrigao e compreensao do ciclo de vida de testing no desenvolvimento de
software

20.1.2. Fases do ciclo de vida de testing e sua importancia na garantia de
qualidade

20.1.3. Integragao da inteligéncia artificial em diferentes estagios do ciclo de vida
de testing

20.1.4. Estratégias para a melhoria continua do ciclo de vida de testing por

meio do uso de IA

20.2.

20.3.

20.4.

20.5.

20.6.

Test Cases e deteccéo de bugs

20.2.1. Design e redagao eficazes de casos de teste no contexto de QA Testing
20.2.2. Identificagéo de bugs e erros durante a execugéo do caso de teste
20.2.3. Aplicagdo de técnicas de detecgdo antecipada de bugs por meio de analise
estatica

20.2.4. Uso de ferramentas de inteligéncia artificial para identificagdo automatica de
bugs em test cases

Tipos de testing

20.3.1. Exploragdo de diferentes tipos de testing no campo de QA

20.3.2. Testes unitarios, de integragdo, funcionais e de aceitagéo: recursos e
aplicativos

20.3.3. Estratégias para a selegao e combinagado apropriada de tipos de testing em
projetos de IA

20.3.4. Adaptagao dos tipos de testing convencional para projetos com componentes
de inteligéncia artificial

Criar um plano de teste

20.4.1. Projetar e estruturar um plano de teste abrangente

20.4.2. Identificagéo de requisitos e cenarios de teste em projetos de I1A

20.4.3. Estratégias para planejamento de testes manuais e automatizados

20.4.4. Avaliagéo e ajuste continuos do plano de teste de acordo com o
desenvolvimento do projeto

Detecgao e relatdrio de Bugs com IA

20.5.1. Implementagéo de técnicas de deteccdo automatica de bugs usando algoritmos
de aprendizado de maquina

20.5.2. Uso de ferramentas de inteligéncia artificial para andlise dindmica de cédigo para
procurar possiveis bugs

20.5.3. Estratégias para geragao automatica de relatérios detalhados sobre bugs
detectados por IA

20.5.4. Colaboragédo eficaz entre as equipes de desenvolvimento e de controle de
qualidade no tratamento de bugs identificados por 1A
Criacéo de testes automatizados com IA

20.6.1. Desenvolvimento de scripts de teste automatizados para projetos com
componentes de inteligéncia artificial

20.6.2. Integragao de ferramentas de automagao de testes baseadas em IA

20.6.3. Uso de algoritmos de machine learning para geragdo dinamica de casos de
teste automatizados

20.6.4. Estratégias para execugéo e manutencéo eficientes de testes automatizados em
projetos de A



20.7. API Testing

20.7.1.

20.7.2.

20.7.3.
20.7.4.

Conceitos fundamentais de API testing e sua importancia no controle de
qualidade

Desenvolvimento de testes para a verificagdo de APls em ambientes com
componentes de Inteligéncia Artificial

Estratégias para validagéo de dados e resultados em API testing com IA
Uso de ferramentas especificas para testing de APl em projetos com IA

20.8. Ferramentas de IA para Web Testing

20.8.1.

20.8.2.

20.8.3.

20.8.4.

Exploragado de ferramentas de inteligéncia artificial para automagao de testes
em ambientes Web

Integragao de tecnologias de reconhecimento de elementos e andlise visual
em web testing

Estratégias para detecgao automatica de alteragdes e problemas de desempenho
em aplicativos da Web usando IA

Avaliagéo de ferramentas especificas para aumentar a eficiéncia em web testing
com A

20.9. Mobile Testing por meio de IA

20.9.1.

20.9.2.

20.9.3.

20.9.4.

Desenvolvimento de estratégias de testing para aplicativos moveis com
componentes de inteligéncia artificial

Integragao de ferramentas de testing especificas para plataformas moveis
baseadas em IA

Uso de algoritmos de aprendizado de maquina para detectar problemas de
desempenho em aplicativos méveis

Estratégias para a validagao de interfaces e fungdes especificas de
aplicativos moveis usando IA

20.10. Ferramentas de controle de qualidade com IA
20.10.1. Exploragao de ferramentas e plataformas de controle de qualidade que

incorporam funcionalidades de inteligéncia artificial

20.10.2. Avaliagdo de ferramentas para gestao e execugao eficientes de testes em

projetos de IA

20.10.3. Uso de algoritmos de machine learning para geragdo e otimizagéo de

casos de teste

20.10.4. Estratégias para a selegdo e adogdo efetiva de ferramentas de controle de

qualidade habilitadas para 1A
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Uma experiéncia de capacitagcao
unica, fundamental e decisiva
para impulsionar seu crescimento
profissional”



06
Metodologia de estudo

A TECH ¢é a primeira universidade do mundo a unir a metodologia dos case studies com
0 Relearning, um sistema de aprendizado 100% online baseado na repeti¢cao guiada.

Essa estratégia de ensino inovadora foi projetada para oferecer aos profissionais a

oportunidade de atualizar conhecimentos e desenvolver habilidades de forma intensiva ; L
e rigorosa. Um modelo de aprendizagem que coloca o aluno no centro do processo p ;—15 W o
académico e lhe da o papel principal, adaptando-se as suas necessidades e deixando .ff‘{;-

de lado as metodologias mais convencionais.
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A TECH prepara vocé para enfrentar
novos desafios em ambientes incertos
e alcancar o sucesso em sua carreira”
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O aluno: a prioridade de todos os programas da TECH

Na metodologia de estudo da TECH, o aluno € o protagonista absoluto.

As ferramentas pedagogicas de cada programa foram selecionadas levando-se em
conta as demandas de tempo, disponibilidade e rigor académico que, atualmente, os
alunos, bem como os empregos mais competitivos do mercado, exigem.

Com o modelo educacional assincrono da TECH, € o aluno quem escolhe quanto
tempo passa estudando, como decide estabelecer suas rotinas e tudo isso no
conforto do dispositivo eletrénico de sua escolha. O aluno ndo precisa assistir as aulas
presenciais, que muitas vezes nao podera comparecer. As atividades de aprendizado
serdo realizadas de acordo com sua conveniéncia. O aluno sempre podera decidir
quando e de onde estudar.

Na TECH, o aluno NAO terd aulas ao vivo
(das quais podera nunca participar)”
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Os programas de ensino mais abrangentes do mundo

A TECH se caracteriza por oferecer os programas académicos mais completos no
ambiente universitario. Essa abrangéncia é obtida por meio da criagdo de programas
de estudo que cobrem ndo apenas o conhecimento essencial, mas também as ultimas
inovagdes em cada area.

Por serem constantemente atualizados, esses programas permitem que os alunos
acompanhem as mudancas do mercado e adquiram as habilidades mais valorizadas
pelos empregadores. Dessa forma, os alunos da TECH recebem uma preparacao
abrangente que lhes da uma vantagem competitiva significativa para avangar em suas
carreiras.

Além disso, eles podem fazer isso de qualquer dispositivo, PC, tablet ou smartphone.

O modelo da TECH € assincrono,
portanto, vocé podera estudar com
seu PC, tablet ou smartphone onde
quiser, quando quiser e pelo tempo
que quiser”
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Case studies ou Método de caso

0O método de casos tem sido o sistema de aprendizado mais amplamente
utilizado pelas melhores escolas de negécios do mundo. Desenvolvido em

1912 para que os estudantes de direito nao aprendessem a lei apenas com

base no conteudo tedrico, sua fungao também era apresentar a eles situagbes
complexas da vida real. Assim, eles poderiam tomar decisdes informadas e fazer
julgamentos de valor sobre como resolvé-los. Em 1924 foi estabelecido como o
método de ensino padrao em Harvard.

Com esse modelo de ensino, € o proprio aluno que desenvolve sua competéncia
profissional por meio de estratégias como o Learning by doing ou o Design
Thinking, usados por outras instituicbes renomadas, como Yale ou Stanford.

Esse método orientado para a acdo sera aplicado em toda a trajetéria académica
do aluno com a TECH. Dessa forma, o aluno sera confrontado com varias
situacdes da vida real e tera de integrar conhecimentos, pesquisar, argumentar

e defender suas ideias e decisbes. A premissa era responder a pergunta sobre
como eles agiriam diante de eventos especificos de complexidade em seu
trabalho diario.

——




Método Relearning

Na TECH os case studies sao alimentados pelo melhor método de ensino
100% online: o Relearning.

Esse método rompe com as técnicas tradicionais de ensino para colocar o
aluno no centro da equagao, fornecendo o melhor conteddo em diferentes
formatos. Dessa forma, consegue revisar e reiterar os principais conceitos
de cada matéria e aprender a aplica-los em um ambiente real.

Na mesma linha, e de acordo com varias pesquisas cientificas, a repeti¢éo
¢ a melhor maneira de aprender. Portanto, a TECH oferece entre 8 e 16
repeticoes de cada conceito-chave dentro da mesma ligao, apresentadas
de uma forma diferente, a fim de garantir que o conhecimento seja
totalmente incorporado durante o processo de estudo.

O Relearning permitira uma aprendizagem

com menos esforco e mais desempenho,
fazendo com que vocé se envolva mais em

Sua especializacdo, desenvolvendo seu espirito
critico e sua capacidade de defender argumentos
e contrastar opiniées: uma equagao de sucesso.
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learning
from an
expert



tecn 48| Metodologia de estudo

Um Campus Virtual 100% online com os melhores
recursos didaticos

Para aplicar sua metodologia de forma eficaz, a TECH se concentra em
fornecer aos alunos materiais didaticos em diferentes formatos: textos, videos
interativos, ilustragdes e mapas de conhecimento, entre outros. Todos eles

sdo projetados por professores qualificados que concentram seu trabalho na
combinacao de casos reais com a resolucéo de situagbes complexas por meio
de simulagao, o estudo de contextos aplicados a cada carreira profissional

e 0 aprendizado baseado na repeticao, por meio de audios, apresentacoes,
animacoes, imagens etc.

As evidéncias cientificas mais recentes no campo da neurociéncia apontam
para a importancia de levar em conta o local e o contexto em que o conteudo
¢ acessado antes de iniciar um novo processo de aprendizagem. A capacidade
de ajustar essas variaveis de forma personalizada ajuda as pessoas a lembrar
e armazenar o conhecimento no hipocampo para retengao a longo prazo.
Trata-se de um modelo chamado Neurocognitive context-dependent e-learning
gue é aplicado conscientemente nesse curso universitario.

Por outro lado, também para favorecer ao maximo o contato entre mentor

e mentorado, é oferecida uma ampla variedade de possibilidades de
comunicacdo, tanto em tempo real quanto em diferido (mensagens internas,
foruns de discussao, servico telefénico, contato por e-mail com a secretaria
técnica, bate-papo, videoconferéncia etc.).

Da mesma forma, esse Campus Virtual muito completo permitira que os
alunos da TECH organizem seus horarios de estudo de acordo com sua
disponibilidade pessoal ou obrigagdes de trabalho. Dessa forma, eles terdo um
controle global dos contetdos académicos e de suas ferramentas didaticas,
em fungdo de sua atualizacéo profissional acelerada.

O modo de estudo online deste
programa permitira que vocé organize
seu tempo e ritmo de aprendizado,
adaptando-o a sua agenda”

A eficacia do método é justificada por quatro conquistas fundamentais:

1. Os alunos que seguem este método ndo so6 assimilam os conceitos, mas
também desenvolvem a capacidade intelectual através de exercicios de
avaliagao de situagoes reais e de aplicagao de conhecimentos.

2. A aprendizagem se consolida nas habilidades praticas, permitindo ao
aluno integrar melhor o conhecimento a pratica clinica.

3. Aassimilagdo de ideias e conceitos se torna mais facil e eficiente, gragas a
abordagem de situagdes decorrentes da realidade.

4. A sensagao de eficiéncia do esforgo investido se torna um estimulo muito
importante para os alunos, o que se traduz em um maior interesse pela
aprendizagem e um aumento no tempo dedicado ao curso.
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A metodologia universitaria mais bem avaliada
por seus alunos

Os resultados desse modelo académico inovador podem ser vistos nos
niveis gerais de satisfagéo dos alunos da TECH.

A avaliagao dos alunos sobre a qualidade do ensino, a qualidade dos
materiais, a estrutura e os objetivos do curso é excelente. Nao ¢ de
surpreender que a instituicao tenha se tornado a universidade mais bem
avaliada por seus alunos na plataforma de avaliacdo Trustpilot, com
uma pontuacao de 4,9 de 5.

Acesse o0 conteudo do estudo de qualquer
dispositivo com conexao a Internet
(computador, tablet, smartphone) gracas ao
fato da TECH estar na vanguarda da tecnologia
e do ensino.

Vocé podera aprender com as vantagens
do acesso a ambientes de aprendizagem
simulados e com a abordagem de
aprendizagem por observagao, ou seja,
aprender com um especialista.
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Assim, os melhores materiais educacionais, cuidadosamente preparados, estarao disponiveis neste programa:

Material de estudo

U conteudo didatico foi elaborado especialmente para este Curso pelos especialistas
que irao ministra-lo, o que permite que o desenvolvimento didatico seja realmente
especifico e concreto.

Posteriormente, esse conteudo é adaptado ao formato audiovisual, para criar o método
de trabalho online, com as técnicas mais recentes que nos permitem lhe oferecer a
melhor qualidade em cada uma das pegas que colocaremos a seu Servico.

>

Pratlcas de aptldoes e competenCIas

especificas em cada drea tematica. Praticas e dinamicas para adquirir e desenvolver
as competéncias e habilidades que um especialista precisa desenvolver no ambito da
globalizacéo.

Resumos interativos

Apresentamos 0s conteudos de forma atraente € dinamica em pitulas muftimidia que
incluem audio, videos, imagens, diagramas e mapas conceituais com o objetivo de
reforgar o conhecimento.

Este sistema exclusivo de capacitagdo por meio da apresentacéo de contetldo
multimidia foi premiado pela Microsoft como "Caso de sucesso na Europa’

Leituras complementares

Artigos recentes, documentos cientificos, guias nternacionais, entre outros. Na
biblioteca virtual do estudante vocé tera acesso a tudo o que for necessario para
completar sua capacitacao.

ORIANS
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Case Studies

Vocé concluira uma selegcao dos melhores case studies da disciplina.

Casos apresentados, analisados e orientados pelos melhores especialistas no cenario
internacional.

Testing & Retesting
vallamos e reavaliamos periodicamente seus conhecimentos ao fongo de todo o
programa. Fazemos isso em 3 dos 4 niveis da Piramide de Miller.

Masterclasses e
Ha evidencias clentificas sobre a utllidade da 0bServagao de terceros
especialistas.
O Learning from an expert fortalece o conhecimento e a memoria, e aumenta
nossa conflanga para tomar decisdes dificeis no futuro.

Guias rapidos de agao

A TECH Oferece o conteudo mais relevante do curso em formato de fichas de
trabalho ou guias rapidos de agéo. Uma forma sintetizada, pratica e eficaz de ajudar
os alunos a progredirem na aprendizagem.

LK)
K\
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Certificado

O Mestrado Proprio em Inteligéncia Artificial em Programacgéo garante, além da
capacitacao mais rigorosa e atualizada, o acesso a um titulo de Mestrado Préprio
emitido pela TECH Universidade Tecnoldgica.
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Conclua este programa de estudos com
SUCesSso e receba o seu certificado sem
sair de casa e sem burocracias”
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Este Mestrado Préprio em Inteligéncia Artificial em Programag&o conta com o contetdo
mais completo e atualizado do mercado.

Uma vez aprovadas as avaliagdes, o aluno recebera por correio o
certificado* correspondente ao titulo de Mestrado Proprio emitido pela
TECH Universidade Tecnoldgica.

[]
te c n universidade
» tecnoldgica

Outorga o presente

CERTIFICADO

SrfSra._____________________,comdocumento de identidaden°________
por ter concluido e aprovado com sucesso o programa de

MESTRADO PROPRIO

em
Inteligéncia Artificial em Programagao

Este é um curso préprio desta Universidade, com duragdo de 2.250 horas, com data de inicio
dd/mm/aaaa e data final dd/mm/aaaaa.

A TECH é uma Instituigdo Privada de Ensino Superior reconhecida pelo Ministério da Educagéo
Publica em 28 de junho de 2018.

Em 17 de junho de 2020

Ma.Tere Guevara Navarro
Reitora

cdigo tnico TECH: AFWOR23S techtitute com/titulos

O certificado emitido pela TECH Universidade Tecnoldgica expressara a qualificacéo
obtida no Mestrado Proprio, atendendo aos requisitos normalmente exigidos pelas
bolsas de empregos, concursos publicos e avaliagao de carreira profissional.

Titulo: Mestrado Préprio em Inteligéncia Artificial em Programagao
Modalidade: online

Duracéo: 12 meses

Mestrado Préprio em Inteligéncia Artificial em Programagao

Contelido programatico

Tipo de disciplina Horas Curso  Disciplina Horas  Tipo
Obrigatéria (OB) 2.250 1° Fundamentos da Inteligéncia Artificial 113 0B
1° Tipos e Ciclo de Vida dos Dados 113 0B
Optativa (OP) 0 1° 0s dados na Inteligéncia Artificial 13 o8B
Estdgios Externos (EE) 4 1° Mineragdo de dados Seleco, pré-processamento e 13 0B
Tce 0 transformagao
1° Algoritmia e C em éncia Artificial 13 0B
Total 2.250 1° Sistemas inteligentes 113 0B
1° Machine learning e mineragéo de dados 113 0B
1° Redes Neurais como Base do Deep Learning 113 0B
1° Treinamento de Redes Neurais Profundas 113 0B
1° a0 de Modelos e T com 113 0B
TensorFlow
1° Deep Computer Vision com Redes Neurais 113 OB
Convolucionais
1° Processamento de Linguagem Natural (PLN) com 113 0B
Redes Neurais Recorrentes (RNN) e Atengdo
1°  Autoencoders, GANs e Modelos de Difusao 113 0B
1° Computagao bioinspirada 113 0B
1° igéncia Artificial: égias e aplicags 13 0B
1° Melhoria da Produtividade no Desenvolvimento de 113 OB
Software com 1A
1°  Arquitetura de Software com IA 113 0B
1° Projetos Web com IA 113 0B
1° Aplicativos Méveis com IA 113 0B
1° IA para QA Testing 13 0B

Ma.Tere Guevara Navarro
Reitora

‘ . .
tecn i

*Apostila de Haia: Caso o aluno solicite que seu certificado seja apostilado, a TECH Universidade Tecnoldgica providenciara a obtengdo do mesmo a um custo adicional.
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Mestrado Proprio
Inteligéncia Artificial
em Programacao

» Modalidade: online

» Durag@o: 12 meses

» Certificado: TECH Universidade Tecnoldgica
» Horério: no seu préprio ritmo

» Provas: online




Mestrado Proprio
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