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Apresentacao

A Inteligéncia Artificial (IA) desempenha um papel cada vez mais importante tanto
na investigacdo clinica como na atengcdo médica. Entre as razbes, destaca-se o
facto de esses sistemas ajudarem na identificacéo de patologias através da analise
de imagens médicas (como radiografias ou tomografias computorizadas). Assim,
0s especialistas podem detetar anomalias com maior precisdo e rapidez. Por sua
vez, isto implica um diagnostico mais precoce e até a detegdo de doencas em
estadios iniciais. Neste contexto, a TECH langou uma qualificagéo universitaria que
aprofundara a integragao da Aprendizagem Automatica na area clinica. Além disso,
baseia-se numa metodologia 100% online para que os estudantes possam conciliar
0s seus estudos com as restantes atividades diarias.
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@ @ Analisara como a IA interpreta dados

genéticos para desenhar estratégias
terapéuticas especificas, gracas a
este plano de estudos 100% online”
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A andlise de Big Data melhora significativamente a assisténcia médica e a
investigagao na area da saude. Esses sistemas avangados proporcionam aos
especialistas a oportunidade de personalizar os tratamentos. Informacgdes dos
pacientes, como o seu historial médico, genética ou estilo de vida, sdo utilizadas
para adaptar os planos terapéuticos e medicamentos de forma individualizada. Além
disso, essas ferramentas contribuem para realizar um monitoramento continuo dos
pacientes fora do ambiente clinico, o que se revela especialmente vantajoso para os
utilizadores que sofrem de condigbes cronicas. Assim, os recursos da IA contribuem
para o desenvolvimento de procedimentos de abordagem mais eficazes e com uma
atencdo mais segura.

Por isso, a TECH desenhou um Mestrado Préprio que aprofundard a andlise de
Big Data e Aprendizagem Automatica na Investigacéo Clinica. O plano de estudos
abordara topicos como a Mineracao de dados, tanto em registos clinicos como
biomédicos, ao mesmo tempo que se foca em algoritmos e fornece técnicas de
analise preditiva. Por outro lado, a formacé&o explorara as interagdes que ocorrem
nas redes biolégicas para a identificagdo de padroes de doenga. Além disso, o plano
de estudos dard especial atengdo aos fatores éticos e legais da IA no contexto
médico. Desta forma, os estudantes adquirirdo uma consciéncia responsavel ao
realizar 0s seus procedimentos.

E importante destacar que, para consolidar todo esse contetido, a TECH recorre
a revoluciondria metodologia de Relearning. Este sistema de ensino baseia-se na
repeticdo de conceitos-chave, para consolidar uma compreensao o6tima. O Unico
requisito para os alunos é ter um dispositivo eletrénico (como um telemovel,
computador ou tablet) ligado a Internet, para poderem aceder ao Campus Virtual e
visualizar os contetudos a qualquer momento. Assim, aprenderdo no conforto das
suas casas, sem necessidade de presenca fisica e de horarios predefinidos.

Este Mestrado Proprio em Inteligéncia Artificial na Pratica Clinica conta com o
conteudo educacional mais completo e atualizado do mercado. As suas principais
caracteristicas sao:

+ O desenvolvimento de casos praticos apresentados por especialistas
em Inteligéncia Artificial na Pratica Clinica

+ Os conteldos gréficos, esquematicos e eminentemente praticos com
0s quais o curso foi concebido reinem informacao cientifica e pratica
sobre as disciplinas indispensaveis para o exercicio profissional

+ Os exercicios praticos onde o processo de autoavaliagéo pode ser
efetuado a fim de melhorar a aprendizagem

+ O seu foco especial em metodologias inovadoras

+ As aulas tedricas, perguntas ao especialista, foruns de discusséo sobre
questdes controversas e atividades de reflexdo individual

+ Adisponibilidade de acesso aos conteudos a partir de qualquer dispositivo
fixo ou portatil com conexao a Internet

Dominara o TensorFlow Datasets
para o carregamento de dados e
conseguira um pré-processamento
eficiente de dados médicos gracas
a esta qualificacédo”



Estara na vanguarda no campo medico!
Esta especializacédo funde a exceléncia
clinica com a revolugédo tecnologica da
Aprendizagem Automatica”

O corpo docente do programa inclui profissionais do setor que trazem para esta
formacgao a experiéncia do seu trabalho, bem como especialistas reconhecidos de
sociedades de referéncia e de universidades de prestigio.

O seu conteudo multimédia, elaborado com a Ultima tecnologia educativa, permitira
ao profissional um aprendizado situado e contextual, ou seja, um ambiente
simulado que proporcionara uma capacitagao imersiva programada para se treinar
em situagdes reais.

O design deste curso foca-se na Aprendizagem Baseada em Problemas, através
da qual o profissional devera tentar resolver as diferentes situacoes da atividade
profissional que surgem ao longo do curso. Para tal, contard com a ajuda de um
sistema inovador de video interativo desenvolvido por especialistas reconhecidos.
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A estrutura modular da qualificagcdo
permitira uma progressao coerente,
desde os fundamentos até as
aplicagcbes mais avancadas.

Esqueca a memorizacao! Com o sistema
de Relearning, integrara os conceitos de
forma natural e progressiva.
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Objetivos

Este Mestrado Préprio transformara os alunos em auténticos lideres, capazes
de superar os desaflos atuais e futuros na Medicina. Os alunos terdo um
entendimento profundo sobre a IA, o que contribuird para o desenvolvimento
de solucdes inovadoras para transformar a assisténcia médica. Desta forma, os
profissionais aplicardo técnicas de analise de dados médicos, o desenvolvimento
de modelos preditivos para ensaios clinicos e a implementagéo de solugbes
inovadoras para a personalizacao de tratamentos.
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Ponha em dia a sua pratica clinica diaria para
estar na vanguarda da revolugdo tecnologica
em saude, contribuindo para o avanco da
Pratica Clinica”
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Objetivos gerais

+ Compreender os fundamentos tedricos da Inteligéncia Artificial
+ Estudar os diferentes tipos de dados e compreender o ciclo de vida dos dados

+ Avaliar o papel crucial dos dados no desenvolvimento e implementagéo de solugdes
de Inteligéncia Artificial

+ Aprofundar a compreensao dos algoritmos e da complexidade para resolver
problemas especificos

+ Explorar a base teorica das redes neuronais para o desenvolvimento da Deep Learning

+ Analisar a computagao bioinspirada e a sua relevancia para o desenvolvimento
de sistemas inteligentes

+ Analisar as estratégias de Inteligéncia Artificial atuais em varios dominios,
identificando oportunidades e desafios
Obter uma visdo integral da transformacéo da Investigagao Clinica através da IA,
desde os seus fundamentos histéricos até as aplicacdes atuais
Aprender métodos eficazes para integrar dados heterogéneos na Investigagéo Clinica,
incluindo processamento de linguagem natural e visualizagdo avangada de dados
Adquirir conhecimentos sélidos sobre a validagdo de modelos e simulagdes no
ambito biomeédico, explorando o uso de datasets sintéticos e aplicacdes praticas
da IA na investigagao em saude
Compreender e aplicar tecnologias de sequenciagao gendmica, analise de dados
com IA e uso de IA em imagens biomédicas
Adquirir conhecimentos especializados em dreas chave como personalizagéo de terapias,
medicina de precisao, diagndstico assistido por IA e gestdo de ensaios clinicos
Obter conhecimentos solidos sobre os conceitos de Big Data no ambito clinico e
familiarizar-se com ferramentas essenciais para a sua analise
Aprofundar-se em dilemas éticos, rever consideragdes legais, explorar o impacto
socioeconémico e futuro da IA na saude, e promover a inovagéo e o empreendedorismo
no ambito da IA clinica
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Objetivos especificos

Médulo 1. Fundamentos da Inteligéncia Artificial

+ Analisar a evolugéo historica da Inteligéncia Artificial, desde o seu inicio até
ao seu estado atual, identificando os principais marcos e desenvolvimentos

+ Compreender o funcionamento das redes neuronais e a sua aplicagdo em
modelos de aprendizagem em Inteligéncia Artificial

+ Estudar os principios e aplicagdes dos algoritmos genéticos, analisando
a sua utilidade na resolucéo de problemas complexos

+ Analisar a importancia dos thesauri, vocabulérios e taxonomias na estruturagéo
e processamento de dados para sistemas de A

+ Explorar o conceito de web semantica e a sua influéncia na organizagéo
e compreensdo da informagao em ambientes digitais

Médulo 2. Tipos e ciclo de vida do dado

+ Compreender os conceitos fundamentais da estatistica e a sua aplicagdo
na andlise de dados

« Identificar e classificar os diferentes tipos de dados estatisticos, desde os
quantitativos aos qualitativos

+ Analisar o ciclo de vida dos dados, desde a sua geragao até a sua eliminagao,
identificando as principais etapas

+ Explorar as fases iniciais do ciclo de vida dos dados, destacando a importancia
do planeamento e da estrutura dos dados

+ Estudar os processos de recolha de dados, incluindo a metodologia, as ferramentas
e 0s canais de recolha

+ Explorar o conceito de Datawarehouse (Armazém de Dados), com énfase nos
elementos que o inytegram e na sua concegao

+ Analisar os aspetos regulamentares relacionados com a gestao de dados,
cumprindo as normas de privacidade e seguranga, bem como as boas praticas
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Médulo 3. O dado na Inteligéncia Artificial

*

*

-

Dominar os fundamentos da ciéncia dos dados, abrangendo ferramentas,

tipos e fontes de analise de informagoes

Explorar o processo de transformagéo de dados em informacgéo utilizando

técnicas de mineragao e visualizagao de dados

Estudar a estrutura e carateristicas dos datasets, compreendendo a sua importancia
na preparagao e utilizagdo de dados para modelos de Inteligéncia Artificial

Analisar modelos supervisionados e ndo supervisionados, incluindo métodos

e classificagdo

Utilizar ferramentas especificas e boas praticas no tratamento e processamento de
dados, garantindo eficiéncia e qualidade na implementacao de Inteligéncia Artificial

Mddulo 4. Extragao de dados. Selegao, pré-processamento e transformagao

*

*

Dominar técnicas de inferéncia estatistica para compreender e aplicar métodos
estatisticos na mineragao de dados

Realizar anédlises exploratérias pormenorizadas de conjuntos de dados para identificar
padroes, anomalias e tendéncias relevantes

Desenvolver competéncias para a preparagao de dados, incluindo a sua limpeza,
integragdo e formatacgao para utilizagdo na mineragéo de dados

Implementar estratégias eficazes para tratar valores em falta em conjuntos de
dados, aplicando métodos de imputagdo ou eliminagao sensiveis ao contexto

Identificar e atenuar o ruido nos dados, utilizando técnicas de filtragem e suavizagdo
para melhorar a qualidade do conjunto de dados

Abordar o preprocesamento de dados em ambientes Big Data

Mddulo 5. Algoritmo e complexidade na Inteligéncia Artificial

*

*

Introduzir estratégias de concegao de algoritmos, proporcionando uma compreensao
sélida das abordagens fundamentais para a resolugdo de problemas

Analisar a eficiéncia e a complexidade dos algoritmos, aplicando técnicas de analise
para avaliar o desempenho em termos de tempo e espago

Estudar e aplicar algoritmos de ordenagado, compreendendo o seu desempenho
e comparando a sua eficiéncia em diferentes contextos

Explorar algoritmos baseados em arvores, compreendendo a sua estrutura e aplicagdes
Investigar algoritmos com Heaps, analisando a sua implementagao e utilidade

na manipulagdo eficiente de dados

Analisar algoritmos baseados em grafos, explorando a sua aplicagdo na representagao
e resolugao de problemas que envolvam relages complexas

Estudar algoritmos Greedy, compreendendo a sua ldgica e aplicagoes na resolucéo

de problemas de otimizagéo

Investigar e aplicar a técnica de backtracking na resolugéo sistematica de problemas,
analisando a sua eficacia numa variedade de cendrios

Mddulo 6. Sistemas inteligentes

*

*

*

Explorar a teoria dos agentes, compreendendo os conceitos fundamentais do seu
funcionamento e a sua aplicagao na Inteligéncia Artificial e na engenharia de Software

Estudar a representagdo do conhecimento, incluindo a andlise de ontologias

e a sua aplicagdo na organizagao de informacéo estruturada

Analisar o conceito de web semantica e 0 seu impacto na organizagéo e recuperagao
de informagdo em ambientes digitais



+ Avaliar e comparar diferentes representagoes do conhecimento, integrando-as para
melhorar a eficiéncia e a precisao dos sistemas inteligentes

+ Estudar raciocinadores semanticos, sistemas baseados no conhecimento e
sistemas periciais, compreendendo a sua funcionalidade e aplicagbes na tomada
de decisoes inteligentes

Médulo 7. Aprendizagem automatica e mineragao de dados
+ Introduzir processos de descoberta de conhecimentos e 0s conceitos
fundamentais da aprendizagem automatica
+ Estudar arvores de decisao como modelos de aprendizagem supervisionada,
compreendendo a sua estrutura e aplicagdes

«+ Avaliar classificadores utilizando técnicas especificas para medir o seu
desempenho e exatid&o na classificacéo de dados

+ Estudar as redes neuronais, compreendendo o seu funcionamento e arquitetura para
resolver problemas complexos de aprendizagem automatica

+ Explorar os métodos bayesianos e a sua aplicag@o na aprendizagem automatica,
incluindo redes bayesianas e classificadores bayesianos

+ Analisar modelos de regressao e de resposta continua para prever valores
numeéricos a partir de dados

+ Estudar técnicas de clustering para identificar padrdes e estruturas em conjuntos
de dados nao rotulados

+ Explorar a extragdo de texto e o processamento de linguagem natural (PLN),
compreendendo como as técnicas de aprendizagem automatica séo aplicadas
para analisar e compreender texto
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Mddulo 8. As redes neuronais, a base da Deep Learning

*

*

Dominar os fundamentos da Aprendizagem Profunda, compreendendo
0 seu papel essencial na Deep Learning

Explorar as operagdes fundamentais nas redes neuronais e compreender

a sua aplicacao na construgédo de modelos

Analisar as diferentes camadas utilizadas nas redes neuronais e aprender

a seleciona-las adequadamente

Compreender a ligacao eficaz de camadas e operagdes para conceber
arquiteturas de redes neuronais complexas e eficientes

Utilizar treinadores e otimizadores para ajustar e melhorar o desempenho

das redes neuronais

Explorar a ligagdo entre neurdnios biologicos e artificiais para uma compreenséo
mais profunda da concecdo de modelos

Afinar hiperparametros para o Fine Tuning de redes neuronais, melhorando o
seu desempenho em tarefas especificas

Mddulo 9. Treino de redes neuronais profundas

*

*

*

*

*

Resolver problemas relacionados com gradientes na formagé&o de redes neuronais profundas

Explorar e aplicar diferentes otimizadores para melhorar a eficiéncia e a convergéncia
dos modelos

Programar a taxa de aprendizagem para ajustar dinamicamente a velocidade
de convergéncia do modelo

Compreender e abordar o sobreajuste através de estratégias especificas durante o treino

Aplicar diretrizes praticas para garantir o treino eficiente e eficaz de redes
neuronais profundas
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*

*

*

*

Implementar a Transfer Learning como uma técnica avangada para
melhorar o desempenho do modelo em tarefas especificas

Explorar e aplicar técnicas de Data Augmentation para enriquecer conjuntos
de dados e melhorar a generalizagdo do modelo

Desenvolver aplicagbes praticas utilizando a Transfer Learning para resolver
problemas do mundo real

Compreender e aplicar técnicas de regularizagdo para melhorar a
generalizagdo e evitar o sobreajuste em redes neuronais profundas

Médulo 10. Personalizagao de modelos e treino com TensorFlow

*

*

*

Dominar os fundamentos do TensorFlow e a sua integragao com o NumPy
para um tratamento e computacéo eficientes dos dados

Personalizar modelos e algoritmos de treino utilizando as capacidades
avancgadas do TensorFlow

Explorar a AP tfdata para gerir e manipular eficientemente conjuntos de dados

Implementar o formato TFRecord para armazenar e aceder a grandes
conjuntos de dados TensorFlow

Utilizar camadas de pré-processamento do Keras para facilitar a construgdo
de modelos personalizados

Explore o projeto TensorFlow Datasets para acessar conjuntos de dados
predefinidos e melhorar a eficiéncia do desenvolvimento

Desenvolver uma aplicagao de Deep Learning com TensorFlow, integrando
0s conhecimentos adquiridos no moédulo

Aplicar de forma pratica todos os conceitos aprendidos na construcao e treino
de modelos personalizados com TensorFlow em situagoes do mundo real

Mddulo 11. Deep Computer Vision com Redes Neuronais Convolucionais
+ Compreender a arquitetura do cortex visual e a sua relevancia para a Deep Computer Vision

+ Explorar e aplicar camadas convolucionais para extrair carateristicas-chave de imagens

+ Implementar camadas de agrupamento e sua utilizagdo em modelos de Deep Computer
Vision com o Keras

+ Analisar varias arquiteturas de Redes Neurais Convolucionais (CNN) e a sua aplicabilidade
em diferentes contextos

+ Desenvolver e implementar uma CNN ResNet utilizando a biblioteca Keras para melhorar
a eficiéncia e 0 desempenho do modelo

+ Utilizar modelos Keras pré-treinados para tirar partido da aprendizagem por transferéncia
para tarefas especificas

+ Aplicar técnicas de classificacéo e localizagdo em ambientes de Deep Computer Vision

+ Explorar estratégias de detegao e seguimento de objetos utilizando Redes
Neuronais Convolucionais

+ Implementar técnicas de segmentagdo semantica para compreender e classificar
objetos em imagens de forma detalhada

Médulo 12. Processamento de linguagem natural (PLN) com Redes Neurais
Recorrentes (RNN) e Atengao

+ Desenvolver competéncias na geracao de textos utilizando Redes Neuronais
Recorrentes (RNN)

+ Aplicar RNN na classificagédo de opinides para analise de sentimentos em textos

+ Compreender e aplicar mecanismos de atengao em modelos de processamento
de linguagem natural
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+ Analisar e utilizar modelos Transformers em tarefas especificas de PNL Médulo 14. Computagio bioinspirada
+ Explorando a aplicagao de modelos Transformers no contexto do processamento + Introduzir os conceitos fundamentais da computagao bioinspirada
de imagens e da visdo computacional + Explorar os algoritmos de adaptaco social como uma abordagem fundamental
+ Familiarizar-se com a biblioteca Transformers de Hugging Face para a implementagao na computacao bioinspirada
eficiente de modelos avangados + Analisar estratégias de exploracdo do espaco em algoritmos genéticos
+ Comparar diferentes bibliotecas de Transformers para avaliar a sua + Examinar modelos de computagao evolutiva no contexto da otimizagéo

adequacao a tarefas especificas + Continuar a analise pormenorizada de modelos de computagéo evolutiva

+ Desenvolver uma aplicagao pratica de PLN que integre RNN e mecanismos de atengao

+ Aplicar a programacao evolutiva a problemas de aprendizagem especificos
para resolver problemas do mundo real

+ Abordar a complexidade de problemas multi-objetivo no ambito da computagéo bioinspirada
Médulo 13. Autoencoders, GANs, e modelos de divulgagéo + Explorar a aplicagdo de redes neuronais no dominio da computag&o bioinspirada
+ Desenvolver representagoes de dados eficientes utilizando Autoencoders, GANs
e Modelos de Difuséo
+ Realizar PCA utilizando um codificador automatico linear incompleto para otimizar Médulo 15. Inteligéncia Artificial Estratégias e aplicagdes
arepresentacdo dos dados + Desenvolver estratégias para a implementagao da inteligéncia artificial
nos servigos financeiros

+ Aprofundar a implementacao e a utilidade das redes neuronais na computacéao bioinspirada

+ Implementar e compreender o funcionamento de codificadores automaticos empilhados

+ Explorar e aplicar codificadores automaticos convolucionais para representacoes * Analisar as implicaces da inteligéncia artificial na prestagao de servigos de saude

visuais eficientes de dados + |dentificar e avaliar os riscos associados a utilizagdo da inteligéncia artificial
+ Analisar e aplicar a eficacia dos codificadores automaticos esparsos na representagao no setor da saude

de dados + Avaliar os riscos potenciais associados a utilizagdo da IA na industria
+ Gerar imagens de moda a partir do conjunto de dados MNIST utilizando Autoencoders + Aplicar técnicas de inteligéncia artificial na industria para melhorar a produtividade
+ Compreender o conceito de Redes Generativas Antagonicas (GANS) e Modelos de Difusédo

+ Implementar e comparar o desempenho de modelos de difusdo e GANs na geragao
de dados
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+ Conceber solugbes de inteligéncia artificial para otimizar os processos Mddulo 17. Tratamento e controlo do paciente com IA
na administragdo publica + Interpretar resultados para a criagéo ética de datasets e a aplicagdo estratégica

+ Avaliar a aplicagao de tecnologias de IA no setor da educacéo em emergéncias sanitarias

+ Aplicar técnicas de inteligéncia artificial na silvicultura e na agricultura para melhorar + Adquirir competéncias avangadas na apresentagao, visualizacdo e gest&o de dados
a produtividade de 1A na saude

+ Melhorar os processos de recursos humanos através da utilizacéo estratégica
da inteligéncia artificial

+ Obter uma perspetiva integral das tendéncias emergentes e inovagoes tecnolégicas
em |A aplicada a saude

Médulo 16. Diagnéstico na pratica clinica através da 1A + Desenvolver algoritmos de IA para aplicagdes especificas, como 0 monitoramento
+ Analisar criticamente os beneficios e limitacdes da IA na saude da saude, facilitando a implementacéo eficaz de solugbes na pratica médica
+ Identificar possiveis erros, fornecendo uma avaliagao informada da sua aplicagdo + Projetar e implementar tratamentos médicos individualizados ao analisar com a IA
em ambientes clinicos dados clinicos e genémicos dos pacientes

+ Reconhecer a importancia da colaboragao entre disciplinas para desenvolver

. Mddulo 18. Personalizacao da saude através da IA
solugdes de IA eficazes

+ Aprofundar as tendéncias emergentes em IA aplicada a salde personalizada

+ Desenvolver competéncias para aplicar as ferramentas de IA no contexto clinico, ,
e 0 seu impacto futuro

focando-se em aspetos como o diagnostico assistido, analise de imagens médicas
e interpretago de resultados + Definir as aplicagdes da IA para personalizar tratamentos médicos, que abrangem

+ Identificar possiveis erros na aplicacdo da IA na satde, fornecendo uma vis&o desde a analise genomica até & gestao da dor

informada sobre 0 seu uso em ambientes clinicos + Diferenciar algoritmos especificos de IA para o desenvolvimento de aplicagoes
relacionadas com o design de farmacos ou a robdtica cirlrgica

+ Delimitar as tendéncias emergentes em IA aplicada a saude personalizada
e 0 seu impacto futuro

+ Promover a inovacao através da criagao de estratégias orientadas para melhorar
a atengdo meédica
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Médulo 19. Analise de Big Data no setor da sauide com IA
+ Adquirir conhecimentos solidos sobre a obtengao, filtragem e pré-processamento
de dados médicos

+ Desenvolver uma abordagem clinica baseada na qualidade e integridade dos dados
no contexto das regulamentagdes de privacidade

+ Aplicar os conhecimentos adquiridos em casos de uso e aplicagbes praticas, permitindo
compreender e resolver desafios especificos do setor, desde a andlise de texto até a
visualizagao de dados e seguranca da informacéo médica

+ Definir técnicas de Big Data especificas para o setor da saude, incluindo a aplicagéo

de algoritmos de aprendizagem automatica para a analise

. ‘ o i Desfrute dos conteudos académicos
+ Empregar os procedimentos de Big Data para rastrear e monitorizar a propagagao de

doengas infecciosas em tempo real, para dar uma resposta eficaz as epidemias mais atualizados do panorama
Médulo 20. Etica e regulamentagéo na IA médica educativo, disponiveis em formatos
+ Compreender os principios éticos fundamentais e as regulamentagoes multimédia inovadores para otimizar

legais aplicaveis a implementacao de IA na medicina )
_ o 0S seus estudos
+ Dominar os principios de governanga de dados
+ Entender os quadros regulatdrios internacionais e locais
+ Garantir o cumprimento normativo no uso de dados e ferramentas de 1A
no setor da saude

+ Desenvolver competéncias para desenhar sistemas de |A centrados no ser
humano, promovendo a equidade e transparéncia no aprendizado automatico
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Competencias

Esta qualificagdo universitaria proporcionara aos alunos uma atualizagéo
relativamente a aplicagdo da IA no ambito da Investigagédo Clinica. Desta forma,
0s especialistas estardao equipados com competéncias avancadas e praticas
para enfrentar desafios biomédicos complexos, desde a andlise de dados até a
simulacéo de processos biologicos. Além disso, proporcionara um entendimento
integral das tecnologias de ponta, como a sequenciagao gendmica e a analise
de imagens biomédicas. Por outro lado, terao um amplo conhecimento sobre os
aspetos éticos, legais e regulamentares.
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@ @ A |A na Pratica Clinica promete melhorar

a qualidade da atencado médica, reduzir
erros e abrir novas fronteiras para a
investigacao biomedica”
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Competéncias gerais

+ Dominar as técnicas de mineracéo de dados, incluindo a selecéo, o pré-processamento
e a transformagao de dados complexos

+ Conceber e desenvolver sistemas inteligentes capazes de aprender e de se adaptar
a ambientes em mudanca

+ Controlar as ferramentas de aprendizagem automatica e a sua aplicagdo na mineragdo
de dados para a tomada de decisbes

« Utilizar Autoencoders, GANs e Modelos de Difuséo para resolver desafios especificos
em Inteligéncia Artificial

+ Implementar uma rede codificadora-descodificadora para tradugéo automatica neuronal
+ Aplicar os principios fundamentais das redes neuronais na resolugéo de problemas especificos

+ Utilizar ferramentas, plataformas e técnicas de IA, abordando desde a andlise de dados
até a aplicagdo de redes neuronais e modelagdo preditiva

+ Aplicar modelos computacionais para simular processos bioldgicos e respostas
a tratamentos, utilizando a IA para melhorar a compreensao de fendmenos
biomédicos complexos

+ Abordar desafios contemporaneos no dominio biomédico, incluindo a gestao eficiente
de ensaios clinicos e a aplicagao de IA em imunologia
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Competéncias especificas

+ Aplicar técnicas e estratégias de |A para melhorar a eficiéncia no setor do retalho + Desenvolver técnicas de limpeza de dados para garantir a qualidade e a exatidao
+ Aprofundar a compreens&o e a aplicagdo dos algoritmos genéticos. da informagéo utilizada nas analises posteriores
+ Implementar técnicas de redugao de ruido utilizando codificadores automaticos + Dominar as ferramentas, plataformas e técnicas de A utilizadas na Investigagao

Clinica, abordando desde a analise de dados até a aplicagao de redes neuronais

+ Criar eficazmente conjuntos de dados de treino para tarefas de processamento -
e modelagem preditiva

de linguagem natural (PLN)
+ Aplicar modelos computacionais na simulagdo de processos bioldgicos, doengas e

respostas a tratamentos, utilizando ferramentas de IA para melhorar a compreenséo
e representagao de fendmenos biomédicos complexos

+ Executar camadas de agrupamento e a sua utilizagdo em modelos de Deep Computer
Vision com o Keras

+ Utilizar fungdes e graficos TensorFlow para otimizar o desempenho de modelos personalizados , , o o - o
_ L _ - + Aplicar as tecnologias de sequenciagdo gendmica e analise de dados com inteligéncia IA
+ Melhorar o desenvolvimento e a aplicagdo de chatbots e assistentes virtuais, compreendendo

, L + Usar a |A na andlise de imagens biomédicas
o seu funcionamento e potenciais aplicagdes

+ Adquirir competéncias na visualizagdo avangada e comunicagao eficaz de dados

+ Dominar a reutilizagdo de camadas pré-treinadas para otimizar e acelerar 0 processo ,
complexos, com um foco no desenvolvimento de ferramentas baseadas em IA

de treino
+ Construir a primeira rede neural, aplicando na pratica os conceitos aprendidos
+ Ativar o Perceptron Multicamadas (MLP) usando a biblioteca Keras

+ Aplicar técnicas de exploragdo e pré-processamento de dados, identificando e preparando
os dados para uma utilizagéo efetiva em modelos de aprendizagem automatica

+ Implementar estratégias eficazes para tratar valores em falta em conjuntos de dados,
aplicando métodos de imputacéo ou eliminagao sensiveis ao contexto

+ Investigar linguagens e software para a criagao de ontologias, utilizando ferramentas
especificas para o desenvolvimento de modelos seméanticos
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Direcao do curso

Com o objetivo de oferecer formagdes de qualidade e com um elevado nivel educativo,
a TECH reune prestigiados profissionais com ampla experiéncia em IA na Pratica
Clinica. Neste sentido, o plano de estudos caracteriza-se por dispor de um corpo
docente que oferece o conteido mais exclusivo e completo do mercado académico.
Desta forma, cada modulo foi desenhado com o maior grau de especificidade,
permitindo ao estudante consolidar e desenvolver as suas capacidades ao maximo.

Assim, terdo as garantias necessarias para se especializarem e evoluirem rumo ao
seu sucesso profissional.
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Uma equipa de professores experientes
quia-lo-a ao longo de todo o processo
de aprendizagem e resolvera todas as
duvidas que possam surgir"
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Direcao

Dr. Peralta Martin-Palomino, Arturo
CEO e CTO, Prometeus Global Solutions

CTO em Korporate Technologies

CTO em Al Shepherds GmbH

Consultor e Assessor Empresarial Estratégico na Alliance Medical

Diretor de Design e Desenvolvimento na DocPath

Doutoramento em Engenharia Informatica pela Universidade de Castilla-La Mancha
Doutoramento em Economia, Empresas e Finangas pela Universidade Camilo José Cela

Doutoramento em Psicologia pela Universidade de Castilla-La Mancha

Mestrado em Executive MBA pela Universidade Isabel |

Mestrado em Gestdo Comercial e de Marketing pela Universidade Isabel |
Mestrado Especialista em Big Data pela Formacéo Hadoop

Mestrado em Tecnologias Avangadas de Informagao da Universidade de Castilla-La Mancha

Membro de: Grupo de Investigagdo SMILE
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Sr. Martin-Palomino Sahagun, Fernando

Chief Technology Officer e R+D+i Director en AURA Diagnostics (medTech)
Desenvolvimento de Negdcios na SARLIN

Diretor de Operagdes na Alliance Diagnosticos

Diretor de Inovagdo na Alliance Medical

Chief Information Officerna Alliance Medical

Field Engineer & Project Management em Radiologia Digital na Kodak
MBA pela Universidade Politécnica de Madrid

Executive Master em Marketing e Vendas pela ESADE

Engenheiro Superior de Telecomunicagdes pela Universidade Alfonso X El Sabio

Professores
Dr. Carrasco Gonzalez, Ramén Alberto Sr. Popescu Radu, Daniel Vasile
+ Especialista em Informatica e Inteligéncia Artificial + Especialista em Farmacologia, Nutricao e Dieta
+ Investigador + Produtor freelancer de contetdos didécticos e cientificos
+ Responsdvel de Business Intelligence (Marketing) na Caixa Geral de Depésitos + Nutricionista e dietista comunitario
de Granada e no Banco Mare Nostrum + Farmacéutico Comunitario
+ Responsavel em Sistemas de Informagao (Data Warehousing e Business + Investigador

Intelligence) na Caixa Geral de Depositos de Granada e no Banco Mare Nostrum + Mestrado em Nutricdo e Satde na Universidade Aberta da Catalunha (UOC)

+ Doutoramento em Inteligéncia Artificial pela Universidade de Granada + Mestrado em Psicofarmacologia, Universidade de Valéncia

* Engenheiro Superior em Informatica pela Universidade de Granada + Produtos farmacéuticos pela Universidade Complutense de Madri

+ Mestrado em Neuropsicologia Clinica pela Universidade Europeia Miguel de Cervantes



05
Estrutura e conteudo

Esta qualificagdo académica funde o rigor cientifico da Investigagdo Clinica com
as inovacoes disruptivas da Aprendizagem Automatica. Formado por 20 maédulos,
0 presente programa abrangera desde a interpretacdao de dados médicos ate
ao desenvolvimento de algoritmos preditivos e a implementagao de solucoes
tecnoldgicas em ambientes clinicos. O plano de estudos oferecera conteddos que
unem a teoria a pratica, estabelecendo as bases da IA e a sua aplicagéo especifica no
contexto médico. Desta forma, os alunos estardo preparados para liderar avangos na
personalizacdo de tratamentos e na otimizagao da atencao sanitaria.
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Aprofundar-se-a na ciéncia de dados
em saude, explorando a bioestatistica
e a analise de grandes dados, com
2.250 horas de conteudos inovadores”
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Maédulo 1. Fundamentos da Inteligéncia Artificial 1.7.  Sistemas periciais e DSS

1.7.1.  Sist iciais
1.1, Historia da Inteligéncia Artificial Istemas perl

e o 1.7.2. Sist d i0 a decisa
1.1.1.  Quando se comega a falar de inteligéncia artificial? Istema de apolo a decisao

. ) 1.8.  Chatbots e assistentes virtuais
1.1.2.  Referéncias no cinema

N o o 1.8.1.  Tipos de assistentes: Assistentes por voz e por texto
1.1.3.  Importancia da inteligéncia artificial

1.8.2. Partes fundamentais para o desenvolvimento de um assistente:

1.1 4 ) T'ecnoleg?as qug viabilizam e apoiam a inteligéncia artificial Intencdes, entidades e fluxo de didlogo
12 Inteligéncia A'rt|ﬂC|a|' €mJogos 1.8.3. Integragao: Web, Slack, Whatsapp, Facebook
121, Teoria dos jogos 1.8.4. Ferramentas para o desenvolvimento dos assistentes:

1.2.2.  Minimax e poda Alfa-Beta Dialog Flow, Watson Assistant
1.2.3.  Simulagéo: Monte Carlo 1.9. Estratégia de implementacéo de IA

1.3.  Redes neuronais 1.10. Futuro da inteligéncia artificial
1.3.1.  Fundamentos teoldgicos 1.10.1.  Compreendemos como detetar as emogdes através de algoritmos
1.3.2. Modelo computacional 1.10.2. Criagdo de uma Personalidade: Linguagem, expressdes e conteldo
1.3.3.  Redes neuronais supervisionadas e nao supervisionadas 1.10.3. Tendéncias da Inteligéncia Artificial
1.3.4. Perceptron simples 1.10.4. Reflexao

1.3.5.  Perceptron multicamadas

14, Algoritmos genéticos Médulo 2. Tipos e ciclo de vida do dado

1.41. Historia 2.1.  Aestatistica
1.4.2. Base biologica 2.1.1. Estatistica Estatistica descritiva, inferéncias estatisticas
1.4.3. Codificagdo de problemas 2.1.2.  Populagdo, amostra individuo
1.4.4.  Criacéo da populagéo inicial 2.1.3.  Variaveis: Definigéo, escalas de medigéo
1.4.5.  Algoritmo principal e operadores genéticos 2.2 Tipos de dados estatisticos
1.4.6. Avaliagéo dos individuos: Fitness 2.21. Deacordo com o tipo
1.5, Tesauros, vocabularios, taxonomias 2.2.1.7. Quantitativos: Dados continuos e dados discretos
1.5.1. Vocabularios 2.2.1.2. Qualitativos: Dados binominais, dados nominais, dados ordinais
1.5.2. Taxonomias 2.2.2.  Deacordo com a sua forma
1.5.3.  Tesaurus 2.2.2.17. Numérico
1.5.4.  Ontologias 2.2.2.2. Texto
1.5.5.  Representacao do conhecimento: web semantica 2.2.2.3. Logico
1.6.  Web semantica 2.2.3.  Deacordo com a sua fonte
1.6.1.  Especificagbes: RDF, RDFS e OWL 2.2.3.1. Primarios
1.6.2. Inferéncia/razoabilidade 2.2.3.2. Secundarios

1.6.3. Linked Data



2.3.

2.4.

2.5.

2.6.

2.7.

2.8.

2.9.

2.10.

Ciclo de vida dos dados

2.3.1. Etapas do ciclo

2.3.2.  Marcos do ciclo

2.3.3.  Principios FAIR

Etapas iniciais do ciclo

2.47. Definigdo de metas

2.42.  Determinagdo de recursos necessarios
2.43. Diagrama de Gantt

2.44.  Estrutura de dados

Recolha de dados

2.51.  Metodologia de recolha

2.5.2.  Ferramentas de recolha

2.53. Canais de recolha

Limpeza de dados

2.6.1. Fases de limpeza de dados
2.6.2.  Qualidade dos dados

2.6.3.  Manipulagdo de dados (com R)
Analise de dados, interpretacéo e avaliagéo dos resultados
2.7.1.  Medidas estatisticas

2.7.2. Indicadores de relagao

2.7.3. Extragdo de dados

Armazém de dados (Datawarehouse)
2.8.1.  Elementos incluidos

2.8.2.  Design

2.8.3. Aspetos a considerar
Disponibilidade dos dados

29.1. Acesso

2.9.2. Utilidade

293. Seguranga

Aspetos regulamentares

2.10.1. Leida Protecéo de Dados
2.10.2. Boas praticas

2.10.3. Outros aspetos regulamentares
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Médulo 3. O dado na Inteligéncia Artificial

3.1

3.2.

3.3.

3.4.

3.5.

3.6.

3.7.

3.8.

Ciéncia de dados

3.1.1.  Aciéncia de dados

3.1.2.  Ferramentas avangadas para o cientista de dados
Dados, informacé&o e conhecimento

3.2.1.  Dados, informagdo e conhecimento
3.2.2.  Tipos de dados

3.2.3.  Fontes de dados

Dos dados a informagao

3.3.1.  Andlise de Dados

3.3.2.  Tipos de andlise

3.3.3.  Extragéo de informagao de um Dataset
Extragao de informagao através da visualizagao
3.4.1. Avisualizagdo como ferramenta de analise
3.4.2. Métodos de visualizagéo

3.4.3.  Visualizagao de um conjunto de dados
Qualidade dos dados

3.5.1. Dados de qualidade

3.52.  Limpeza de dados

3.5.3.  Pré-processamento basico de dados
Dataset

3.6.1.  Enriguecimento do Dataset

3.6.2.  Amaldigéo da dimensionalidade

3.6.3.  Modificagao do nosso conjunto de dados
Desequilibrio

3.7.1.  Desequilibrio de classes

3.7.2.  Técnicas de mitigagao do desequilibrio
3.7.3.  Equilibrio de um Dataset

Modelos ndo supervisionados

3.8.1.  Modelo nao supervisionado

3.82.  Métodos

3.8.3. Classificagdo com modelos nédo supervisionados
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3.9.

3.10.

Modelos supervisionados

3.9.1.  Modelo supervisionado

39.2.  Métodos

3.9.3. Classificagdo com modelos supervisionados
Ferramentas e boas praticas

3.10.1. Boas praticas para um cientista de dados
3.10.2. O melhor modelo

3.10.3. Ferramentas Uteis

Mddulo 4. Extracao de dados. Selegao, pré-processamento e transformacgao

4.1.

4.2.

4.3.

4.4,

4.5.

4.6.

Ainferéncia estatistica

4.1.1. Estatistica descritiva vs. Inferéncia estatistica
41.2.  Procedimentos paramétricos

4.1.3.  Procedimentos ndo paramétricos

Analise exploratoria

421, Andlise descritiva

4.2.2. Visualizagéo

4.2.3. Preparagéo de dados

Preparagéo de dados

4.3.1. Integragao e limpeza de dados

4.3.2. Normalizagao de dados

4.3.3.  Transformando atributos

Os valores perdidos

4471, Tratamento de valores perdidos

4.4.2.  Métodos de imputagao de maxima verosimilhanga
4.4.3. Imputagdo de valores perdidos utilizando a aprendizagem automatica
O ruido dos dados

4.51. Classes de ruido e atributos

4.52.  Filtragem de ruido

4.53. 0 efeito do ruido

A maldigao da dimensionalidade

4.6.1.  Oversampling

4.6.2.  Undersampling

46.3. Redugdo de dados multidimensionais

4.7.  De atributos continuos a discretos
4.7.1.  Dados continuos versus dados discretos
47.2. Processo de discretizagao
4.8. Osdados
48.1. Selegao de dados
4.8.2. Perspetivas e critérios de selegao
4.83. Métodos de selegdo
49. Selegao de instancias
49.1. Métodos para a selegdo de instancias
49.2.  Selegao de prototipos
49.3. Métodos avangados para a selegao de instancias
4.10. Pré-processamento de dados em ambientes Big Data

Maédulo 5. Algoritmo e complexidade na Inteligéncia Artificial

51. Introdugao as estratégias de desenho do algoritmos
5.1.1.  Recursividade
51.2.  Divide e conquista
51.3.  Outras estratégias
52.  Eficiéncia e andlise dos algoritmos
52.1. Medidas de eficiéncia
5.2.2.  Medir o tamanho da entrada
52.3.  Medir o tempo de execugdo
5.2.4. Caso pior, melhor e médio
52.5.  Notagao assintotica
52.6. Critérios de andlise matematica de algoritmos nado recursivos
52.7. Andlise matematica de algoritmos recursivos
5.2.8. Anadlise empirica de algoritmos
5.3.  Algoritmos de ordenagao
53.1.  Conceito de ordenagao
5.3.2.  Ordenagdo da bolha
53.3.  Ordenagéo por selegao
5.3.4.  Ordenagé&o por insergao
5.3.5.  Ordenagéo por mistura (Merge_Sort)
5.3.6.  Ordenagdo rapida (Quicksort)



5.4.

5.5.

5.6.

5.7.

5.8.

5.9.

5.10.

Algoritmos com arvores

54.1. Conceito de arvore

5472 Arvores bindrios

5.4.3. Caminhos de arvore

5.4.4.  Representar expressoes
545 Arvores binarios ordenadas
5.4.6. Arvores binérias equilibradas
Algoritmos com Heaps

5.51.  OsHeaps

5.5.2. 0 algoritmo Heapsort

55.3. Asfilas de prioridade
Algoritmos com Grafos

5.6.1. Representagao

5.6.2.  Caminho de largura

5.6.3.  Caminho de profundidade
5.6.4.  Ordenacgéo topoldgica
Algoritmos Greedy

571. Aestratégia Greedy

5.7.2.  Elementos da estratégia Greedy
5.7.3.  Cambio de moedas

5.7.4. Problema do viajante

5.7.5.  Problema da mochila
Pesquisa de caminhos minimos
5.8.1. 0O problema do caminho minimo
5.8.2. Arcos negativos e ciclos
5.8.3.  Algoritmo de Dijkstra
Algoritmos Greedy sobre Grafos
59.1.  Adrvore de extensao minima
5.9.2. 0 algoritmo de Prim

59.3. 0 algoritmo Kruskal

594. Andlise de complexidade
Backtracking

5.10.1. O Backtracking

5.10.2. Técnicas alternativas
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Maédulo 6. Sistemas inteligentes

6.1.

6.2.

6.3.

6.4.

6.5.

Teoria dos agentes

6.1.1.  Historia do conceito

6.1.2.  Definicdo de agente

6.1.3. Agentes na Inteligéncia Artificial

6.1.4.  Agentes em Engenharia de Software

Arquiteturas de agentes

6.2.1. O processo de argumentagdo de um agente

6.2.2. Agentes reativos

6.2.3.  Agentes dedutivos

6.2.4. Agentes hibridos

6.2.5. Comparagao

Informagao e conhecimento

6.3.1.  Distingéo entre dados, informagao e conhecimento
6.3.2.  Avaliagdo qualidade dos dados

6.3.3.  Métodos de recolha de dados

6.3.4. Métodos de aquisi¢ao de dados

6.3.5. Métodos de aquisigao de conhecimento
Representagao do conhecimento

6.4.1.  Aimportancia da representagdo do conhecimento
6.4.2.  Definigao da representagéo do conhecimento através das suas fungdes
6.4.3.  Carateristicas de uma representagao do conhecimento
Ontologias

6.5.1.  Introdugéo aos metadados

6.5.2.  Conceito filosofico de ontologia

6.5.3.  Conceito informatico de ontologia

6.5.4. Ontologias de dominio e ontologias de nivel superior
6.5.5.  Como construir uma ontologia?
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6.6.  Linguagens para ontologias e Software para a criagdo de ontologias Médulo 7. Aprendizagem automatica e mineracao de dados

6.6.1.  Triples RDF, Turtlee N

7.1.  Introdugéo aos processos de descoberta de conhecimentos e aos conceitos basicos
6.6.2. RDF Schema

da aprendizagem automatica

6.63. OWL 7.1.1.  Conceitos-chave dos processos de descoberta do conhecimento
6.64.  SPARQL 7.1.2.  Perspetiva histérica dos processos de descoberta do conhecimento
6.6.5. Introducao as diferentes ferramentas de criagao de ontologias 7.1.3.  Etapas dos processos de descoberta do conhecimento
6.6.6. Instalagdo e utilizagdo do Protégé 7.1.4.  Técnicas utilizadas nos processos de descoberta do conhecimento
6.7. A web semantica 7.1.5.  Carateristicas dos bons modelos de aprendizagem automatica
6.7.1. O estado atual e futuro da web semantica 7.1.6.  Tipos de informag&o sobre aprendizagem automatica
6.7.2.  Aplicagbes da web semantica 7.1.7.  Conceitos basicos de aprendizagem
6.8.  Outros modelos representagéo do conhecimento 7.1.8.  Conceitos basicos de aprendizagem n&o supervisionado
6.8.1.  Vocabularios 7.2.  Exploracdo e pré-processamento de dados
6.8.2. Visdo global 7.2.1.  Tratamento de dados
6.8.3.  Taxonomias 7.2.2.  Tratamento de dados no fluxo de analise de dados
6.8.4. Tesaurus 7.2.3.  Tipos de dados
6.8.5.  Folksonomias 7.2.4.  Transformagédo de dados
6.8.6. Comparagdo 7.2.5.  Visualizagdo e exploragéo de varidveis continuas
6.8.7. Mapas mentais 7.2.6. Visualizagéo e exploragéo de varidveis categéricas
6.9. Avaliagao e integragéo das representagdes do conhecimento 7.2.7.  Medidas de correlacdo
6.9.1.  Logica de ordem zero 7.28. Representagdes graficas mais comuns
6.9.2.  Ldgica de primeira ordem 7.2.9. Introducdo & andlise multivariada e & reducdo da dimensionalidade
6.9.3. Ldgica descritiva 7.3, Arvore de decisdo
6.9.4.  Relagdo entre diferentes tipos de ldgica 7.3.1.  Algoritmo ID
6.9.5.  Prolog: Programagao baseada na logica de primeira ordem 7.3.2.  Algoritmo C
6.10. Raciocinadores semanticos, sistemas baseados no conhecimento e Sistemas Periciais 7.33.  Excesso de treino e poda
6.10.1. Conceito de raciocinador 7.3.4. Andlise dos resultados
6.10.2. AplicagGes de um raciocinador 7.4, Avaliagdo dos classificadores
6.10.3. Sistemas baseados no conhecimento 7.47. Matrizes de confusdo
6.10.4. MYCIN, historia dos Sistemas Periciais 742 Matrizes de avaliagdo numérica
6.10.5. Elementos e Arquitetura dos Sistemas Periciais 74.3. Estatistica Kappa

6.10.6. Criagdo de Sistemas Periciais 744 Acurva ROC



7.5.

7.6.

7.7.

7.8.

7.9.

7.10.

Regras de classificagao

7.51.  Medidas de avaliagao das regras

7.5.2. Introdugao a representacéo grafica

7.5.3.  Algoritmo de sobreposigdo sequencial
Redes neurais

7.6.1.  Conceitos bésicos

7.6.2.  Redes neuronais simples

7.6.3.  Algoritmo de Backpropagation

7.6.4. Introdugao as redes neuronais recorrentes
Métodos bayesianos

7.7.1.  Conceitos basicos de probabilidade

7.7.2. Teorema de Bayes

7.7.3.  Naive Bayes

7.7.4. Introdugdo as redes bayesianas

Modelos de regressao e modelos de resposta continua
7.8.1.  Regressao linear simples

7.8.2.  Regressao linear multipla

7.8.3.  Regressao logistica

7.8.4.  Arvores de regressao

7.8.5. Introdugdo as maquinas de suporte vetorial (SVM)
7.8.6. Medidas de adequagéo

Clustering

7.9.1.  Conceitos bésicos

7.9.2.  Clustering hierarquico

7.9.3. Métodos probabilisticos

7.9.4.  Algoritmo EM

7.9.5.  Método B-Cubed

7.9.6. Métodos implicitos

Mineragéo de texto e processamento linguagem natural(PLN)
7.10.1. Conceitos basicos

7.10.2. Criagdo do corpus

7.10.3. Andlise descritiva

7.10.4. Introducéo a analise de sentimentos
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Maédulo 8. As redes neuronais, a base da Deep Learning

8.1.

8.2.

8.3.

8.4.

8.5.

8.6.

8.7.

8.8.

Aprendizagem profunda

8.1.1.  Tipos de aprendizagem profunda

8.1.2.  Aplicagbes da aprendizagem profunda
8.1.3.  Vantagens e desvantagens da aprendizagem profunda
Operagoes

8.2.1. Adicdo

8.2.2.  Produto

8.2.3.  Transferéncia

Camadas

8.3.1. Camada de entrada

8.3.2.  Camada oculta

8.3.3. Camada de saida

Ligagao de Camadas e Operagoes

8.4.1.  Design de arquiteturas

8.4.2. Conexao entre camadas

8.4.3.  Propagagao para a frente

Construgéo da primeira rede neuronal

8.5.1. Design da rede

8.5.2. Estabelecer os pesos

8.5.3.  Treino darede

Treinador e Otimizador

8.6.1.  Selegdo do otimizador

8.6.2. Estabelecimento de uma funcgdo de perda
8.6.3.  Estabelecimento de uma métrica
Aplicagao dos Principios das Redes Neuronais
8.7.1.  Funcgdes de ativagao

8.7.2.  Propagagao para tras

8.7.3.  Ajuste dos parametros

Dos neurdnios biolégicos aos neurdnios artificiais
8.8.1.  Funcionamento de um neurdnio biolégico
8.8.2.  Transferéncia de conhecimentos para os neuronios artificiais
8.8.3.  Estabelecer de relagdes entre os dois
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8.9.

8.10.

Maédulo 9. Treino de redes neuronais profundas

9.1.

9.2.

9.3.

9.4.

9.5.

Implementagdo do MLP (Perceptron Multicamadas) com o Keras
8.9.1.  Definigdo da estrutura da rede

8.9.2.  Compilagao do modelo

8.9.3.  Treino do modelo

Hiperparametros de Fine tuning de Redes Neuronais

8.10.1. Selegdo da fungéo de ativagéo

8.10.2. Estabelecer a Learning rate

8.10.3. Ajuste dos pesos

Problemas de Gradientes

9.1.1.  Técnicas de otimizagdo de gradiente

9.1.2.  Gradientes Estocasticos

9.1.3.  Técnicas de inicializagdo de pesos

Reutilizagdo de camadas pré-treinadas

9.2.1.  Treino de transferéncia de aprendizagem

9.2.2. Extragdo de carateristicas

9.2.3.  Aprendizagem profunda

Otimizadores

9.3.1.  Otimizadores estocasticos de gradiente descendente
9.3.2.  Otimizadores Adam e RMSprop

0.3.3.  Otimizadores de momento

Programacéao da taxa de aprendizagem

9.4.1.  Controlo de taxa sobre aprendizagem automatica
9.4.2.  Ciclos de aprendizagem

9.43. Termos de suavizagao

Sobreajuste

9.5.1. Validagao cruzada

9.5.2.  Regularizagao

0.5.3.  Métricas de avaliagao

9.6.  Orientagdes praticas
9.6.1.  Design do modelo
9.6.2. Selegao de métricas e parametros de avaliacdo
9.6.3. Teste de hipoteses
9.7.  Transfer Learning
9.7.1.  Treino de transferéncia de aprendizagem
9.7.2.  Extragdo de carateristicas
9.7.3.  Aprendizagem profunda
9.8.  Data Augmentation
9.8.1.  Transformagdes de imagem
9.8.2. Geragéao de dados sintéticos
0.8.3.  Transformagao de texto
9.9. Aplicagdo Pratica de Transfer Learning
9.9.1.  Treino de transferéncia de aprendizagem
9.9.2. Extragdo de carateristicas
9.9.3. Aprendizagem profunda
9.10. Regularizagéo
9.10.1. Lel
9.10.2. Regularizagao por entropia maxima
9.10.3. Dropout

Mddulo 10. Personalizagdo de Modelos e treino com TensorFlow

10.1. TensorFlow
10.1.1. Uso da biblioteca TensorFlow
10.1.2. Treino de modelos com o TensorFlow
10.1.3. Operagoes de grafico no TensorFlow
10.2. TensorFlow e NumPy
10.2.1. Ambiente computacional NumPy para Tensorflow
10.2.2. Utilizagéo das arrays NumPy com o TensorFlow

10.2.3. Operagdes NumPy para o TensorFlow graficos do TensorFlow



10.3.

10.4.

10.5.

10.6.

10.7.

10.8.

10.9.

10.10.

Personalizagdo de modelos e algoritmos de treino

10.3.1. Construir modelos personalizados com o TensorFlow

10.3.2. Gestao dos parametros de treino

10.3.3. Utilizagado de técnicas de otimizagao para o treino

Fungoes e graficos do TensorFlow

10.4.1. Fungdes com o TensorFlow

10.4.2. Utilizagado de graficos para treino de modelos

10.4.3. Otimizagao de graficos com operagdes do TensorFlow

Carga de conjuntos de dados com o TensorFlow

10.5.1. Carga de conjuntos de dados com o TensorFlow

10.5.2. Pré-processamento de dados com o TensorFlow

10.5.3. Utilizar de ferramentas do Tensorflow para a manipulagao de dados
A API tfdata

10.6.1. Utilizagao da API tfdata para o processamento de dados

10.6.2. Construgao de fluxo de dados com tfdata

10.6.3. Utilizagdo da API tfdata para o treino de modelos

O formato TFRecord

10.7.1. Utilizagdo da API TFRecord para a serializagéo de dados

10.7.2. Carregar arquivos TFRecord com TensorFlow

10.7.3. Utilizagao de arquivos TFRecord para o treino de modelos
Camadas de pré-processamento do Keras

10.8.1. Utilizagao da API de pré-processamento do Keras

10.8.2. Construgao de pipelined de pré-processamento com o Keras
10.8.3. Utilizagdo da API de pré-processamento do Keras para o treino de modelos
O projeto TensorFlow Datasets

10.9.1. Utilizagao de TensorFlow Datasets para o carregamento de dados
10.9.2. Pré-processamento de dados com o TensorFlow Datasets

10.9.3. Utilizagao TensorFlow Datasets para o treino de modelos
Construcéo de uma Aplicagdo de Deep Learning com TensorfFlow

10.10.7. Aplicagao pratica

10.10.2. Construgao de uma aplicagédo de Deep Learning com TensorFlow
10.10.3. Treino de um modelo com o TensorFlow

10.10.4. Utilizar a aplicagao para previsao de resultados
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Médulo 11. Deep Computer Vision com Redes Neuronais Convolucionais

11.1. A Arquitetura Visual Cortex
11.1.1. Funcdes do cortex visual
11.1.2. Teoria da visdo computacional
11.1.3. Modelos de processamento de imagens
11.2. Camadas convolucionais
11.2.1. Reutilizagdo de pesos na convolugao
11.2.2. Convolugao D
11.2.3. Fungdes de ativagao
11.3. Camadas de agrupamento e implementagao de camadas de agrupamento
11.3.1. Pooling e Striding
11.3.2. Flattening
11.3.3. Tipos de Pooling
11.4. Arquitetura CNN
11.4.1. Arquitetura VGG
11.4.2. Arquitetura AlexNet
11.4.3. Arquitetura ResNet
11.5. Implementacgéo de uma CNN ResNet- usando Keras
11.5.1. Inicializagéo de pesos
11.5.2. Definicdo da camada de entrada
11.5.3. Definicdo da saida
11.6. Utilizagdo de modelos pré-treinados do Keras
11.6.1. Carateristicas dos modelos pré-treinados
11.6.2. Usos dos modelos pré-treinados
11.6.3. Vantagens dos modelos pré-treinados
11.7. Modelos pré-treinados para a aprendizagem por transferéncia
11.7.1. A Aprendizagem por transferéncia
11.7.2. Processo de aprendizagem por transferéncia
11.7.3. Vantagens do aprendizagem por transferéncia
11.8. Classificagado e Localizagdo em Deep Computer Vision
11.8.1. Classificagao de imagens
11.8.2. Localizagdo de objetos em imagens
11.8.3. Detencéo de objetos
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11.9. Detegdo e seguimento de objetos 12.6. Modelos Transformers
11.9.1. Métodos de detegao de objetos 12.6.1. Uso de modelos Transformers no processamento de linguagem natural
11.9.2. Algoritmos de seguimento de objetos 12.6.2. Aplicagao de modelos Transformers na viséo
11.9.3. Técnicas de seguimento e localizagao 12.6.3. Vantagens dos modelos Transformers
11.10. Segmentagdo semantica 12.7. Transformers para a visao
11.10.7. Aprendizagem profunda para a segmentagao semantica 12.7.1. Utilizagao de modelos Transformers para a visao
11.10.2. Detegéo de bordas 12.7.2. Pré-processamento de dados de imagem
11.10.3. Métodos de segmentagao baseado sem regras 12.7.3. Treino de modelos Transformers para visao

12.8. Biblioteca de Transformers de Hugging Face

Médulo 12. Processamento de linguagem natural (PLN) com Redes Neurais 12.8.1. Utiizacdo da biblioteca Transformers de Hugging Face

Recorrentes <RNN) e Atencao 12.8.2. Aplicagdo da biblioteca de Transformers de Hugging Face

12.1. Geragéao de texto utilizando RNN 12.8.3. Vantagens da biblioteca Transformers de Hugging Face
12.1.1. Treino de uma RNN para geragéo de texto 12.9. Outras Bibliotecas de Transformers. Comparagao
12.1.2. Geracdo de linguagem natural com RNN 12.9.1. Comparagdo entre as diferentes bibliotecas de Transformers
12.1.3. Aplicacdes de geracao de texto com RNN 12.9.2. Uso das outras bibliotecas de Transformers
12.2. Criagao de conjuntos de dados de treino 12.9.3. Vantagens das outras bibliotecas de Transformers
12.2.1. Preparacao dos dados para o treino de uma RNN 12.10. Desenvolvimento de uma aplicagao de PLN com RNN e Atengao. Aplicagao Pratica
12.2.2. Armazenamento do conjunto de dados de treino 12.10.7. Desenvolvimento de uma aplicagéo de processamento de linguagem natural
12.2.3. Limpeza e transformacéo dos dados com RNN e atengéo
1224 Andlise de Sentimento 12.10.2. Utilizagao de RNN, mecanismos de atengdo e modelos Transformers na aplicagao
12.3. Classificagdo da opinides com RNN 12.10.3. Avaliagdo da aplicagdo pratica

1231 Detegdo de temas nos comentarios Médulo 13. Autoencoders, GANSs, e modelos de difusdo

12.3.2. Andlise de sentimento com algoritmos de aprendizagem profunda

12.4. Rede codificadora-descodificadora para a tradugéo automatica neural 13.1. Representacédo de dados eficientes
12.4.1. Treino de uma RNN para a tradugéo automatica 13.1.1. Redugéo da dimensionalidade
12.4.2. Utilizagdo de uma rede encoder-decoder para a tradugao automatica 13.1.2. Aprendizagem profunda
12.4.3. Melhoria da precisdo da tradug&o automatica com RNNs 13.1.3. Representagdes compatas
12.5. Mecanismos de atengéo 13.2. Realizagdo da PCA com um codificador automatico linear incompleto

12.5.1. Implementagao de mecanismos de atengdo em RNN 13.2.1. Processo de treino

12.5.2. Utilizagdo de mecanismos de atengdo para melhorar a precisdo dos modelos 13.22. Implementacgo em Python

12.5.3. Vantagens dos mecanismos de atengdo nas redes neuronais 13.23. Utilizagdo de dados de teste



13.3.

13.4.

13.5.

13.6.

13.7.

13.8.

13.9.

13.10.

Codificadores automaticos empilhados

13.3.1. Redes neuronais profundas

13.3.2. Construgao de arquiteturas de codificagédo
13.3.3. Utilizagao da regularizagao
Autoencodificadores convolucionais

13.4.1. Design do modelo convolucionais

13.4.2. Treino do modelo convolucionais

13.4.3. Avaliagao dos resultados

Redugdo do ruido dos codificadores automaticos
13.5.1. Aplicagao de filtros

13.5.2. Design de modelos de codificagao

13.5.3. Utilizagdo de técnicas de regularizagao
Codificadores automaticos dispersos

13.6.1. Aumento da eficiéncia da codificagdo
13.6.2. Minimizar o nimero de parametros
13.6.3. Utilizagdo de técnicas de regularizagao
Codificadores automaticos variacionais

13.7.1. Utilizagao da otimizagao variacional
13.7.2. Aprendizagem profunda n&o supervisionada
13.7.3. RepresentagOes latentes profundas
Geragéo de imagens MNIST de moda

13.8.1. Reconhecimento de padroes

13.8.2. Geragéo de imagens

13.8.3. Treino de redes neuronais profundas
Redes generativas antagonicas e modelos de difusao
13.9.1. Geragdo de contetdos a partir de imagens
13.9.2. Modelagéo de distribui¢des de dados
13.9.3. Utilizagao de redes contraditorias
Implementagao dos Modelos

13.10.1. Aplicagao Pratica

13.10.2. Implementagao dos modelos

13.10.3. Utilizagao de dados reais

13.10.4. Avaliagao dos resultados
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Médulo 14. Computacao bioinspirada

14.1.

14.2.

14.3.

14.4.

14.5.

14.6.

14.7.

14.8.

14.9.

14.10.

Introdugdo a computagao bioinspirada

14.1.1. Introdugao a computacao bioinspirada

Algoritmos de inspiragdo social

14.2.1. Computagao bioinspirada baseada em colénias de formigas
14.2.2. Variantes dos algoritmos de colonias de formigas

14.2.3. Computagao baseada em nuvens de particulas

Algoritmos genéticos

14.3.1. Estrutura geral

14.3.2. Implementagdes dos principais operadores

Estratégias de exploragao do espago para algoritmos genéticos
14.4.1. Algoritmo CHC

14.4.2. Problemas multimodais

Modelos de computagéo evolutiva

14.5.1. Estratégias evolutivas

14.5.2. Programacgao evolutiva

14.5.3. Algoritmos baseados em evolugao diferencial

Modelos de computagéo evolutiva (1)

14.6.1. Modelos de evolugdo baseados na estimativa das distribuigdes (EDA)
14.6.2. Programagao genética

Programacéo evolutiva aplicada a problemas de aprendizagem
14.7.1. A aprendizagem baseada em regras

14.7.2. Métodos evolutivos em problemas de sele¢é@o de exemplos
Problemas multiobjetivo

14.8.1. Conceito de dominancia

14.8.2. Aplicagao de algoritmos evolutivos a problemas multiobjetivos
Redes neuronais (1)

14.9.1. Introdugéo as redes neuronais

14.9.2. Exemplo pratico com redes neuronais

Redes neuronais (11)

14.10.1. Casos de utilizagdo de redes neuronais na investigagdo médica
14.10.2. Casos de utilizagédo de redes neuronais na economia
14.10.3. Casos de utilizagao de redes neuronais na visao artificial
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Médulo 15. Inteligéncia Artificial Estratégias e aplicages 15.8. Educagdo
15.8.1. Implicagdes da IA na educagéo. Oportunidades e desafios
15.8.2. Casos de utilizagéo

15.1. Servigos financeiros

15.1.1. Asimplicagdes da Inteligéncia Artificial (IA) nos servigos financeiros.

Oportunidades e desafios 15.8.3. Potenciais riscos relacionados com a utilizagao de IA
15.1.2. Casos de utilizacdo 15.8.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da IA
15.1.3. Potenciais riscos relacionados com a utilizagdo de IA 15.9. Silvicultura e agricultura
15.1.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagées futuras da 1A 1591, Implicagbes da IA na Industria 4.0 Oportunidades e desafios
15.2. Implicagdes da inteligéncia artificial no servico de satde 15.9.2. Casos de utilizagdo
15.2.1. Implicagdes da IA no setor da satide Oportunidades e desafios 15.9.3. Potenciais riscos relacionados com a utilizagéo de 1A
15.2.2. Casos de utilizagdo 15.9.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da IA
15.3. Riscos relacionados com a utilizagdo de IA no servigo de satde 15.10. Recursos Humanos
15.3.1. Potenciais riscos relacionados com a utilizagdo de IA 15.10.1. Implicagdes da IA nos Recursos Humanos Oportunidades e desafios
15.3.2. Potenciais desenvolvimentos/utilizag8es futuras da 1A 15.10.2. Casos de utilizagao
15.4. Retail 15.10.3. Potenciais riscos relacionados com a utilizagao de IA
15.4.1. Implicacdes da IA no Retail Oportunidades e desafios 15.10.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da IA

15.4.2. Casos de utilizagédo

Médulo 16. Diagndstico na pratica clinica através da IA

15.4.3. Potenciais riscos relacionados com a utilizagéo de IA . . . o
15.4.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da IA 16.1. Tecnologias e ferramentas para o diagndstico assistido por IA

155 Indlstrias 16.1.1. Desenvolvimento de software para o diagndstico assistido por IA em diversas
o especialidades médicas mediante ChatGPT

16.1.2. Uso de algoritmos avangados para a andlise rapida e precisa de sintomas
e sinais clinicos

16.1.3. Integragao de IA em dispositivos de diagnostico para melhorar a eficiéncia
16.1.4. Ferramentas de |A para auxiliar na interpretacéo de resultados de testes

15.5.1. ImplicagGes da IA na Industria. Oportunidades e desafios
15.5.2. Casos de utilizagédo

15.6. Potenciais riscos relacionados com a utilizagao de IA na Industria
15.6.1. Casos de utilizagao

15.6.2. Potenciais riscos relacionados com a utilizagéo de IA laboratoriais mediante IBM Watson Health
15.6.3. Potenciais desenvolvimentos/utilizagdes futuras da IA 16.2. Integragdo de dados clinicos multimodais para o diagnéstico

15.7. Administragdo publica 16.2.1. Sistemas de IA para combinar dados de imagens, laboratorio e registos clinicos
15.7.1. ImplicacBes da IA na Administracdo publica. Oportunidades e desafios mediante AutoML
15.7.2. Casos de utilizagdo 16.2.2. Ferramentas para a correlagao de dados multimodais em diagndsticos mais
15.7.3. Potenciais riscos relacionados com a utilizagao de 1A precisos mediante Enlitic Curie
157.4. Potenciais desenvolvimentos/utilizagSes futuras da IA 16.2.3. Uso de IA para analisar padroes complexos a partir de diferentes tipos de dados

clinicos mediante Flatiron Health's OncologyCloud
16.2.4. Integragdo de dados gendmicos e moleculares no diagnostico assistido por 1A



16.3.

16.4.

16.5.

16.6.

16.7.

Criagdo e andlise de datasets em saude com |A mediante Google Cloud Healthcare API
16.3.1.
16.3.2.
16.3.3.
16.3.4. Sistemas de IA para identificar tendéncias e padrdes em dados de saude
Visualizagdo e manuseio de dados de saude com IA

16.4.1.

Desenvolvimento de bases de dados clinicas para o treino de modelos de IA
Uso de IA para a analise e extragao de insights de grandes datasets de saude
Ferramentas de IA para a limpeza e preparagao de dados clinicos

Ferramentas de |IA para a visualizagao interativa e compreensivel de dados
de saude

Sistemas de IA para 0 manuseio eficiente de grandes volumes de dados clinicos

Uso de dashboards baseados em IA para a monitorizagao de indicadores
de saude

16.4.2.
16.4.3.

16.4.4.
Reconhecimento de padrdes e machine learning em diagndsticos clinicos mediante PathAl
16.5.1.

Tecnologias de IA para a gestao e seguranga de dados de saude

Aplicagao de técnicas de machine learning para o reconhecimento de padroes
em dados clinicos

Uso de IA na identificagdo precoce de doencgas através da andlise de padroes
com PathAl

Desenvolvimento de modelos preditivos para diagnosticos mais precisos

Implementagao de algoritmos de aprendizagem automatica na interpretagéo
de dados de saude

Interpretacao de imagens médicas mediante IA mediante Aidoc
16.6.1.
16.6.2.

16.5.2.

16.5.3.
16.5.4.

Sistemas de IA para a detecéo e classificagdo de anomalias em imagens médicas
Uso de aprendizagem profunda na interpretagao de radiografias,
ressonancias e tomografias

16.6.3. Ferramentas de |A para melhorar a preciséao e a velocidade no diagnostico

por imagens

16.6.4. Implementagao de IA para a assisténcia na tomada de decisbes clinicas

baseadas em imagens

Processamento da linguagem natural sobre historias médicas para o diagnostico clinico
mediante ChatGPT e Amazon Comprehend Medical

16.7.1.
16.7.2.
16.7.3.
16.7.4.

Uso de PNL para a extragdo de informagao relevante de histéricos clinicos
Sistemas de IA para analisar notas de médicos e relatérios de pacientes
Ferramentas de IA para resumir e classificar informagao de histérias médicas

Aplicagao de PNL na identificagdo de sintomas e diagnosticos a partir
de textos clinicos

16.8.

16.9.
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Validagao e avaliagdo de modelos de diagndstico assistido por IA mediante ConcertAl
16.8.1.
16.8.2.

Métodos para a validagao e teste de modelos de IA em ambientes clinicos reais

Avaliagéo do desempenho e precisdo de ferramentas de diagnostico assistido
por 1A

Uso de IA para assegurar a confiabilidade e ética no diagndstico clinico

Implementagéo de protocolos de avaliagao continua para sistemas
de IA em saude

16.8.3.
16.8.4.

IA no diagnostico de doengas raras mediante Face2Gene

16.9.1. Desenvolvimento de sistemas de IA especializados na identificagdo

de doencas raras
16.9.2.
16.9.3.
16.9.4.

Uso de IA para analisar padres atipicos e sintomatologia complexa
Ferramentas de IA para o diagndstico precoce e preciso de doengas raras

Implementagao de bases de dados globais com IA para melhorar
o diagnostico de doencgas raras

16.710. Casos de sucesso e desafios na implementagao de diagndéstico por IA

16.10.1. Andlise de estudos de caso onde a IA melhorou significativamente
o diagndstico clinico

16.10.2. Avaliagao dos desafios na adogao de IA em ambientes clinicos

16.10.3. Discussao sobre as barreiras éticas e praticas na implementagao
de IA para diagnostico

16.10.4. Exame das estratégias para superar obstaculos na integragao
de IA no diagnostico médico

Médulo 17. Tratamento e controlo do paciente com IA

17.1. Sistemas de tratamento assistido por IA

17.1.1. Desenvolvimento de sistemas de |A para auxiliar na tomada
de decisOes terapéuticas
17.1.2. Uso de IA para personalizagao de tratamentos com base em perfis individuais
17.1.3. Implementagdo de ferramentas de IA na administragdo de doses
e horarios de medicacéo
17.1.4. Integracao de IA na monitorizagao e ajuste de tratamentos em tempo real
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17.2.

17.3.

17.4.

17.5.

17.6.

Definigao de indicadores para o controle do estado de saude do paciente

17.2.1.

17.2.2.
17.2.3.

17.2.4.

Estabelecimento de parametros-chave por meio de IA para 0 acompanhamento
da saude do paciente

Uso de IA para identificar indicadores preditivos de satde e doengas

Desenvolvimento de sistemas de alerta precoce baseados em indicadores
de saude

Implementagéo de |A para a avaliagdo continua do estado de saude do paciente

Ferramentas para a monitorizagao e controle de indicadores de saude

17.3.1.

17.3.2.

17.3.3.

17.3.4.

Desenvolvimento de aplicativos moveis e dispositivos vestiveis com I1A
para 0 acompanhamento da saulde

Implementagao de sistemas de |A para analise em tempo real dos dados
de saude

Uso de dashboards baseados em IA para visualizagao e monitoramento
de indicadores de saude

Integracao de dispositivos loT na monitorizagao continua de indicadores
de saude com IA

IA no planejamento e execugao de procedimentos médicos com o Sistema Cirurgico
da Vinci da Intuitive Surgical

17.4.1.

17.4.2.
17.4.3.

17.4.4.

Uso de sistemas de IA para otimizar o planejamento de cirurgias
e procedimentos médicos

Implementagao de IA na simulagao e pratica de procedimentos cirurgicos

Uso de IA para melhorar a preciséo e eficacia na execugdo de
procedimentos médicos

Aplicagao de IA na coordenagao e gestao de recursos cirdrgicos

Algoritmos de aprendizado de maquina para o estabelecimento de tratamentos terapéuticos

17.5.1.
17.5.2.
17.53.

17.54.

Uso de machine learning para desenvolver protocolos de tratamento personalizados
Implementagéo de algoritmos preditivos para a selegao de terapias eficazes

Desenvolvimento de sistemas de IA para a adaptagao de tratamentos
em tempo real

Aplicagdo de IA na andlise da eficacia de diferentes opgdes terapéuticas

Adaptabilidade e atualizagdo continua de protocolos terapéuticos por meio de IA
com IBM Watson for Oncology

17.6.1.

17.6.2.

17.6.3.

17.6.4.

Implementagao de sistemas de |A para a revisao e atualizagéo dinamica
de tratamentos

Uso de IA na adaptagao de protocolos terapéuticos a novos descobrimentos
e dados

Desenvolvimento de ferramentas de |A para personalizagéo continua
de tratamentos

Integragao de IA na resposta adaptativa a evolugéo das condigdes do paciente

17.7.

17.8.

17.9.

17.10.

Otimizagao de servigos de saude com tecnologia de IA com Optum

17.7.1.
17.7.2.
17.7.3.

17.7.4.

Uso de IA para melhorar a eficiéncia e qualidade dos servigos de saude
Implementacéo de sistemas de IA para a gestdo de recursos sanitarios

Desenvolvimento de ferramentas de IA para otimizagéo de fluxos de
trabalho em hospitais

Aplicagao de IA na reducgdo de tempos de espera e melhoria do atendimento
ao paciente

Aplicagao de IA na resposta a emergéncias sanitarias

17.8.1.

17.8.2.
17.8.3.

17.8.4.

Implementagao de sistemas de |A para a gestao rapida e eficiente de crises
sanitarias com BlueDot

Uso de IA na otimizagao da distribuicdo de recursos em emergéncias

Desenvolvimento de ferramentas de IA para previsdo e resposta a surtos
de doencgas

Integragao de IA em sistemas de alerta e comunicagao durante
emergéncias sanitarias

Colaboragao interdisciplinar em tratamentos assistidos por IA

17.9.1.

17.9.2.

17.9.3.

17.9.4.

Promogao da colaboragao entre diferentes especialidades médicas por meio
de sistemas de IA

Uso de IA para integrar conhecimentos e técnicas de diversas disciplinas
no tratamento

Desenvolvimento de plataformas de IA para facilitar a
comunicagao e coordenacao interdisciplinar

Implementagao de IA na criagao de equipes de tratamento multidisciplinares

Experiéncias bem-sucedidas de IA no tratamento de doengas

17.10.7. Andlise de casos de sucesso no uso de IA para tratamentos eficazes

de doengas

17.10.2. Avaliagao do impacto da IA na melhoria dos resultados dos tratamentos

17.10.3. Documentagao de experiéncias inovadoras no uso de IA em diferentes

areas médicas

17.10.4. Discusséao sobre os avancos e desafios na implementagéo de 1A

nos tratamentos meédicos



Mddulo 18. Personalizagdo da saude através da IA

18.1. Aplicagdes de IA em genébmica para medicina personalizada com DeepGenomics

18.2.

18.3.

18.4.

18.1.1.

18.1.2.
18.1.3.
18.1.4.

Desenvolvimento de algoritmos de IA para analise de sequéncias
genéticas e sua relagao com doengas

Uso de IA na identificagdo de marcadores genéticos para tratamentos personalizados
Implementacéo de IA para interpretacéo rapida e precisa de dados genémicos
Ferramentas de IA na correlagao de gendtipos com respostas a medicamentos

|IA em farmacogenomica e design de medicamentos com AtomWise

18.2.1.

18.2.2.
18.2.3.

18.2.4.

Desenvolvimento de modelos de IA para prever a eficacia e seguranga
de medicamentos

Uso de IA na identificagao de alvos terapéuticos e design de farmacos

Aplicagao de IA na andlise de interagbes gene-droga para personalizagé@o
de tratamentos

Implementagao de algoritmos de |A para acelerar a descoberta
de novos medicamentos

Monitoramento personalizado com dispositivos inteligentes e I1A

18.3.1.

18.3.2.

18.3.3.

18.3.4.

Desenvolvimento de wearables com IA para 0 acompanhamento continuo
de indicadores de saude

Uso de IA na interpretagao de dados coletados por dispositivos inteligentes
com FitBit

Implementagéo de sistemas de alerta precoce baseados em IA para
condigbes de saude

Ferramentas de IA para personalizagdo de recomendagoes de estilo
de vida e saude

Sistemas de apoio a decisdes clinicas com IA

18.4.1.

18.4.2.

18.4.3.
18.4.4.

Implementagao de IA para auxiliar médicos na tomada de decisdes clinicas
com Oracle Cerner

Desenvolvimento de sistemas de IA que fornecem recomendacdes
baseadas em dados clinicos

Uso de IA na avaliagdo de riscos e beneficios de diferentes opgdes terapéuticas
Ferramentas de IA para integragao e andlise de dados de saude em tempo real

18.5.

18.6.

18.7.

18.8.

18.9.
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Tendéncias na personalizagao da satde com IA
18.5.1.
18.5.2.
18.5.3.
18.5.4. Exploragao de novas tecnologias de IA no campo da saude personalizada

Avangos em robdtica cirdrgica assistida por IA com o Sistema Cirdrgico da Vinci
da Intuitive Surgical

Andlise das ultimas tendéncias em IA para personalizagao do cuidado de saude
Uso de IA no desenvolvimento de abordagens preventivas e preditivas em saude
Implementacéo de IA na adaptagao de planos de saude as necessidades individuais

18.6.1. Desenvolvimento de robos cirdrgicos com IA para procedimentos precisos
e minimamente invasivos

18.6.2. Uso de IA para criar modelos preditivos de doengas com base em dados
individuais com OncoraMedical

18.6.3. Implementacao de sistemas de IA para planejamento cirurgico e simulagao
de operagdes

18.6.4. Avancos na integracéo de feedback tatil e visual em robdtica cirdrgica com IA

Desenvolvimento de modelos preditivos para pratica clinica personalizada

18.7.1. Uso de IA para criar modelos preditivos de doengas com base

em dados individuais
18.7.2.
18.7.3.
18.7.4. Aplicacdo de modelos preditivos no planejamento de intervencgdes preventivas
IA em gestao e tratamento personalizado da dor com Kaia Health

Implementacéo de IA na previséo de respostas a tratamentos
Desenvolvimento de ferramentas de IA para antecipagao de riscos de saude

18.8.1. Desenvolvimento de sistemas de IA para avaliagdo e manejo personalizado da dor
18.8.2. Uso de IA na identificagao de padrbes de dor e respostas a tratamentos

18.8.3. Implementacdo de ferramentas de IA na personalizagéo de terapias para dor
18.8.4. Aplicagao de IA no monitoramento e ajuste de planos de tratamento da dor
Autonomia do Paciente e Participacédo Ativa na Personalizagéo

18.9.1. Promogédo da autonomia do paciente por meio de ferramentas de IA
para gestao de sua salde com Ada Health
18.9.2. Desenvolvimento de sistemas de IA que capacitam os pacientes
na tomada de decisoes
18.9.3. Uso de IA para fornecer informagoes e educagao personalizada aos pacientes
18.9.4. Ferramentas de IA que facilitam a participagao ativa do paciente

em seu tratamento
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18.10. Integragdo de IA em histdrias clinicas eletronicas com Oracle Cerner 19.6. Areas inovadoras de Big Data e |A em salde
18.10.1. Implementagao de IA para andlise e gestao eficiente de histdrias 19.6.1. Exploragao de novas fronteiras na aplicagéo de Big Data e IA para transformar
clinicas eletrénicas o0 setor de saude
18.10.2. Desenvolvimento de ferramentas de IA para extragao de insights 19.6.2. Identificagao de oportunidades inovadoras para a integragéo de tecnologias
clinicos de registros eletrénicos de Big Data e |A nas praticas médicas
18.10.3. Uso de IA na melhoria da precisao e acessibilidade dos dados 19.6.3. Desenvolvimento de abordagens vanguardistas para aproveitar a0 maximo
em historias clinicas o potencial de Big Data e |A no ambito da saude
18.10.4. Aplicagao de IA para correlagdo de dados de historias clinicas 19.7. Coleta e pré-processamento de dados médicos com KNIME e Python
com planos de tratamento 19.7.1. Desenvolvimento de metodologias eficientes para a coleta de dados
. -~ y . médicos em ambientes clinicos e de pesquisa
Maddulo 19. Andlise de Big Data no setor da saude com |A B e , .
19.7.2. Implementacdo de técnicas avangadas de pré-processamento para otimizar
19.1. Fundamentos de Big Data em saude a qualidade e utilidade dos dados médicos
19.1.1. A explosdo de dados no ambito da saude 19.7.3. Desenvolvimento de estratégias de coleta e pré-processamento que

19.1.2. Conceito de Big Data e principais ferramentas garantam a confidencialidade e privacidade das informagoes médicas

19.1.3. Aplicagbes de Big Data em saude
19.2. Processamento e andlise de textos em dados de salide com KNIME e Python

19.8. Visualizagdo de dados e comunicagao em saude com ferramentas como
PowerBl e Python

] ) 19.8.1. Desenvolvimento de ferramentas inovadoras de visualizagdo em saude
19.2.1. Conceitos de processamento de linguagem natural

19.2.2. Técnicas de embeding
19.2.3. Aplicacao de processamento de linguagem natural em saude

19.8.2. Estratégias criativas de comunicacéo em saude
19.8.3. Integragéo de tecnologias interativas em saude
19.9. Seguranca de dados e governanga no setor de saude

19.9.1. Desenvolvimento de estratégias integradas de seguranca de dados para
proteger a confidencialidade e privacidade no setor de saude

19.3. Métodos avancados de recuperagao de dados em saude com KNIME e Python

19.3.1. Exploragdo de técnicas inovadoras para a recuperagao eficiente de dados

em saude
19.9.2. Implementacéo de frameworks de governanga eficazes para garantir a gestao

ética e responsavel de dados em ambientes médicos

19.9.3. Desenvolvimento de politicas e procedimentos para garantir a integridade e
disponibilidade de dados médicos, abordando desafios especificos do setor
de saude

AplicagGes praticas de Big Data em saude

19.10.1. Desenvolvimento de solugdes especializadas para gerenciar e analisar grandes
volumes de dados em ambientes de saulde

19.3.2. Desenvolvimento de estratégias avangadas para extragao e
organizagéo de informagbes em ambientes de saude

19.3.3. Implementagdo de métodos de recuperagao de dados adaptativos
e personalizados para diversos contextos clinicos

19.4. Avaliagdo de qualidade na andlise de dados de saude com KNIME e Python 19.10.

19.4.1. Desenvolvimento de indicadores para avaliagéo rigorosa da qualidade dos
dados em ambientes de salde

19.4.2. Implementagao de ferramentas e protocolos para garantir a qualidade
dos dados utilizados em analises clinicas

19.4.3. Avaliagéo continua da preciséo e confiabilidade dos resultados em projetos
de andlise de dados de saude

19.10.2. Utilizagao de ferramentas préaticas baseadas em Big Data para apoiar a tomada
de decis0es clinicas

19.10.3. Aplicagdo de abordagens inovadoras de Big Data para enfrentar desafios
especificos no setor de salde
19.5. Mineragéo de dados e aprendizado de maquina em saude com KNIME e Python

19.5.1. Principais metodologias para mineragdo de dados
19.5.2. Integragao de dados de saude
19.5.3. Detecgao de padrbes e anomalias em dados de saude



Médulo 20. Etica e regulamentacédo na 1A médica

20.1.

20.2.

20.3.

20.4.

20.5.

Principios éticos no uso de IA na medicina

20.1.1. Andlise e adogao de principios éticos no desenvolvimento e uso de sistemas
de IA médica

20.1.2. Integragao de valores éticos na tomada de decisGes assistida por IA
em contextos médicos

20.1.3. Estabelecimento de diretrizes éticas para garantir um uso responsavel
da inteligéncia artificial na medicina

Privacidade de dados e consentimento em contextos médicos

20.2.1. Desenvolvimento de politicas de privacidade para proteger dados sensiveis
em aplicagoes de IA médica

20.2.2. Garantia de consentimento informado na coleta e uso de dados pessoais
no ambito médico

20.2.3. Implementagao de medidas de seguranga para salvaguardar a privacidade
dos pacientes em ambientes de IA médica

Etica na pesquisa e desenvolvimento de sistemas de IA médica

20.3.1. Avaliagao ética de protocolos de pesquisa no desenvolvimento de sistemas
de IA para a saude

20.3.2. Garantia de transparéncia e rigor ético nas fases de desenvolvimento
e validagao de sistemas de IA médica

20.3.3. Considerag0es éticas na publicagao e compartilhamento de resultados
no ambito da IA médica

Impacto social e responsabilidade na IA para saude
20.4.1. Andlise do impacto social da |A na prestagao de servigos de saude

20.4.2. Desenvolvimento de estratégias para mitigar riscos e responsabilidade
ética em aplicagdes de IA na medicina

20.4.3. Avaliagao continua do impacto social e adaptagao de sistemas de IA
para contribuir positivamente para a saude publica

Desenvolvimento sustentavel da IA no setor satde

20.5.1. Integragao de praticas sustentaveis no desenvolvimento e manutengao
de sistemas de IA em saude

20.5.2. Avaliagdo do impacto ambiental e econémico das tecnologias de 1A
no ambito sanitario

20.5.3. Desenvolvimento de modelos de negdcios sustentaveis para garantir
a continuidade e melhoria das solugdes de IA no setor de saude

20.6.

20.7.

20.8.

20.9.

20.10.
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Governancga de dados e marcos regulatérios internacionais em IA médica

20.6.1. Desenvolvimento de marcos de governanga para a gestéo ética e eficiente
de dados em aplicagbes de IA médica

20.6.2. Adaptacdo a normativas e regulamentacdes internacionais para garantir
a conformidade ética e legal

20.6.3. Participagao ativa em iniciativas internacionais para estabelecer padroes
éticos no desenvolvimento de sistemas de IA médica

Aspetos econémicos da IA no ambito sanitario

20.7.1. Analise das implicagdes econémicas e custos-beneficios na implementagéo
de sistemas de IA em saude

20.7.2. Desenvolvimento de modelos de negdcios e financiamento para facilitar
a adogdo de tecnologias de IA no setor sanitario

20.7.3. Avaliagao da eficiéncia econdmica e equidade no acesso a servigos
de saude impulsionados por IA

Design centrado no humano de sistemas de IA médica

20.8.1. Integragao de principios de design centrado no humano para melhorar
a usabilidade e aceitagao de sistemas de IA médica

20.8.2. Participagao de profissionais de saude e pacientes no processo de design
para garantir a relevancia e eficacia das solugoes

20.8.3. Avaliagdo continua da experiéncia do usuario e feedback para otimizar
ainteragdo com sistemas de IA em ambientes médicos

Equidade e transparéncia em aprendizado de maquina médico

20.9.1. Desenvolvimento de modelos de aprendizado de maquina médico
gue promovam a equidade e a transparéncia

20.9.2. Implementagao de praticas para mitigar vieses e garantir a equidade
na aplicagéo de algoritmos de IA no ambito da saude

20.9.3. Avaliagéo continua da equidade e transparéncia no desenvolvimento e
implementagao de solugdes de aprendizado de maquina em medicina

Seguranga e politicas na implementagéo de IA na medicina

20.10.1. Desenvolvimento de politicas de seguranga para proteger a integridade
e confidencialidade dos dados em aplicagGes de IA médica

20.10.2. Implementagao de medidas de seguranga no langamento de sistemas de 1A
para prevenir riscos e garantir a seguranga do paciente

20.10.3. Avaliagao continua das politicas de seguranga para se adaptar aos avangos
tecnologicos e novos desafios na implementagao de 1A na medicina
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Metodologia de estudo

ATECH é a primeira universidade do mundo a unir a metodologia dos case studies com o
Relearning, um sistema de aprendizado 100% online baseado na repetigao guiada.

Essa estratégia de ensino inovadora foi projetada para oferecer aos profissionais a
oportunidade de atualizar conhecimentos e desenvolver habilidades de forma intensiva
e rigorosa. Um modelo de aprendizagem que coloca o aluno no centro do processo
académico e lhe da o papel principal, adaptando-se as suas necessidades e deixando de
lado as metodologias mais convencionais.
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A TECH prepara vocé para enfrentar
novos desafios em ambientes incertos
e alcancar o sucesso em sua carreira”
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O aluno: a prioridade de todos os programas da TECH

Na metodologia de estudo da TECH, o aluno é o protagonista absoluto. As ferramentas
pedagogicas de cada programa foram selecionadas levando-se em conta as demandas
de tempo, disponibilidade e rigor académico que, atualmente, os alunos, bem como os
empregos mais competitivos do mercado, exigem.

Com o modelo educacional assincrono da TECH, € o aluno quem escolhe quanto tempo
passa estudando, como decide estabelecer suas rotinas e tudo isso no conforto do
dispositivo eletronico de sua escolha. O aluno ndo precisa assistir as aulas presenciais, que
Mmuitas vezes ndo podera comparecer. As atividades de aprendizado seréo realizadas de
acordo com sua conveniéncia. O aluno sempre podera decidir quando e de onde estudar.

Na TECH, o aluno NAO terd aulas ao vivo
(das quais podera nunca participar)”
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Os programas de ensino mais abrangentes do mundo

A TECH se caracteriza por oferecer os programas académicos mais completos no ambiente
universitario. Essa abrangéncia é obtida por meio da criacdo de programas de estudo
que cobrem n&o apenas o conhecimento essencial, mas também as ultimas inovagdes
em cada area.

Por serem constantemente atualizados, esses programas permitem que os alunos
acompanhem as mudangas do mercado e adquiram as habilidades mais valorizadas pelos
empregadores. Dessa forma, os alunos da TECH recebem uma preparacao abrangente que
lhes d& uma vantagem competitiva significativa para avangar em suas carreiras.

Além disso, eles podem fazer isso de qualquer dispositivo, PC, tablet ou smartphone.

O modelo da TECH € assincrono, portanto,
vocé podera estudar com seu PC, tablet ou
smartphone onde quiser, quando quiser e
pelo tempo que quiser”
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Case studies ou Método de caso

0 método de casos tem sido o sistema de aprendizado mais amplamente utilizado pelas
melhores escolas de negdcios do mundo. Desenvolvido em 1912 para que os estudantes de
direito ndo aprendessem a lei apenas com base no contetdo tedrico, sua fungao também
era apresentar a eles situagdes complexas da vida real. Assim, eles poderiam tomar decisoes
informadas e fazer julgamentos de valor sobre como resolvé-los. Em 1924 foi estabelecido
como o0 método de ensino padrao em Harvard.

Com esse modelo de ensino, € o proprio aluno que desenvolve sua competéncia profissional
por meio de estratégias como o Learning by doing ou o Design Thinking, usados por outras
instituicdes renomadas, como Yale ou Stanford.

Esse método orientado para a acao sera aplicado em toda a trajetéria académica do aluno
com a TECH. Dessa forma, o aluno sera confrontado com varias situagées da vida real e
tera de integrar conhecimentos, pesquisar, argumentar e defender suas ideias e decisdes. A
premissa era responder a pergunta sobre como eles agiriam diante de eventos especificos
de complexidade em seu trabalho dirio.




Método Relearning

Na TECH os case studies sao alimentados pelo melhor método de ensino 100%
online: o Relearning.

Esse método rompe com as técnicas tradicionais de ensino para colocar o aluno
no centro da equacéao, fornecendo o melhor conteddo em diferentes formatos.
Dessa forma, consegue revisar e reiterar os principais conceitos de cada matéria
e aprender a aplica-los em um ambiente real.

Na mesma linha, e de acordo com varias pesquisas cientificas, a repeticédo é
a melhor maneira de aprender. Portanto, a TECH oferece entre 8 e 16 repeticbes de
cada conceito-chave dentro da mesma licao, apresentadas de uma forma diferente,
a fim de garantir que o conhecimento seja totalmente incorporado durante o
processo de estudo.

O Relearning permitira uma aprendizagem com menos
esforco e mais desempenho, fazendo com que vocé se
envolva mais em sua especializacdo, desenvolvendo seu
espirito critico e sua capacidade de defender argumentos
e contrastar opinidées: uma equagao de sucesso.
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learning
from an
expert
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Um Campus Virtual 100% online com os melhores
recursos didaticos

Para aplicar sua metodologia de forma eficaz, a TECH se concentra em fornecer aos alunos
materiais didaticos em diferentes formatos: textos, videos interativos, ilustragées e mapas
de conhecimento, entre outros. Todos eles sdo projetados por professores qualificados
gue concentram seu trabalho na combinagdo de casos reais com a resolucéo de situagdes
complexas por meio de simulacao, o estudo de contextos aplicados a cada carreira
profissional e o aprendizado baseado na repeti¢do, por meio de dudios, apresentagoes,
animagdes, imagens etc.

As evidéncias cientificas mais recentes no campo da neurociéncia apontam para importancia
de levar em conta o local e 0 contexto em que o contelido é acessado antes de iniciar
um novo processo de aprendizagem. A capacidade de ajustar essas variaveis de forma
personalizada ajuda as pessoas a lembrar e armazenar o conhecimento no hipocampo para
retencéo a longo prazo. Trata-se de um modelo chamado Neurocognitive context-dependent
e-learning que é aplicado conscientemente nesse curso universitario.

Por outro lado, também para favorecer ao maximo o contato entre mentor e mentorado,
¢ oferecida uma ampla variedade de possibilidades de comunicagao, tanto em tempo real
quanto em diferido (mensagens internas, féruns de discusséo, servico telefénico, contato
por e-mail com a secretaria técnica, bate-papo, videoconferéncia etc.).

Da mesma forma, esse Campus Virtual muito completo permitira que os alunos da TECH
organizem seus horarios de estudo de acordo com sua disponibilidade pessoal ou obrigacoes
de trabalho. Dessa forma, eles terao um controle global dos contetidos académicos e de suas
ferramentas didaticas, em funcéo de sua atualizagdo profissional acelerada.

O modo de estudo online deste programa
permitira que vocé organize seu tempo
e ritmo de aprendizado, adaptando-o a
Sua agenda”

A eficacia do método é justificada por quatro conquistas fundamentais:

1. Os alunos que seguem este método nao sé assimilam os conceitos, mas
também desenvolvem a capacidade intelectual através de exercicios de
avaliacdo de situagdes reais e de aplicagdo de conhecimentos.

2. A aprendizagem se consolida nas habilidades praticas, permitindo ao aluno
integrar melhor o conhecimento a pratica clinica.

3. Aassimilacdo de ideias e conceitos se torna mais facil e eficiente, gragas a
abordagem de situag¢des decorrentes da realidade.

4. A sensagao de eficiéncia do esforgo investido se torna um estimulo muito
importante para os alunos, o que se traduz em um maior interesse pela
aprendizagem e um aumento no tempo dedicado ao curso.
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A metodologia universitaria mais bem avaliada
por seus alunos

Os resultados desse modelo académico inovador podem ser vistos nos niveis gerais
de satisfagdo dos alunos da TECH.

A avaliacdo dos alunos sobre a qualidade do ensino, a qualidade dos materiais, a estrutura e
0s objetivos do curso é excelente. Nao é de surpreender que a instituicao tenha se tornado
a universidade mais bem avaliada por seus alunos na plataforma de avaliagéo Trustpilot,
com uma pontuacao de 4,9 de 5.

Acesse o conteudo do estudo de qualquer
dispositivo com conexdo a Internet (computador,
tablet, smartphone) gracas ao fato da TECH estar
na vanguarda da tecnologia e do ensino.

Vocé podera aprender com as vantagens do acesso
a ambientes de aprendizagem simulados e com a
abordagem de aprendizagem por observacéo, ou

seja, aprender com um especialista.
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Assim, os melhores materiais educacionais, cuidadosamente preparados, estarao disponiveis neste programa:

Material de estudo

>

O conteudo didatico foi elaborado especialmente para este curso pelos especialistas que
irdo ministra-lo, o que permite que o desenvolvimento didatico seja realmente especifico
e concreto.

Posteriormente, esse conteldo é adaptado ao formato audiovisual, para criar o método de
trabalho online, com as técnicas mais recentes que nos permitem lhe oferecer a melhor
qualidade em cada uma das pecas que colocaremos a seu Servico.

Praticas de aptidoes e competéncias

Serdo realizadas atividades para desenvolver as habilidades e competéncias especificas
em cada drea tematica. Praticas e dinamicas para adquirir e desenvolver as competéncias
e habilidades que um especialista precisa desenvolver no ambito da globalizagao.

Resumos interativos

Apresentamos os conteldos de forma atraente e dinamica em pilulas multimidia que
incluem audio, videos, imagens, diagramas e mapas conceituais com o objetivo de
reforgar o conhecimento.

Este sistema exclusivo de capacitagdo por meio da apresentacéo de contetdo
multimidia foi premiado pela Microsoft como "Caso de sucesso na Europa”

Leituras complementares

Artigos recentes, documentos cientificos, guias internacionais, entre outros. Na biblioteca
virtual do estudante vocé tera acesso a tudo o que for necessario para completar sua
capacitacao.

ORIANS
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Case Studies

Vocé concluird uma selecao dos melhores case studies da disciplina. Casos
apresentados, analisados e orientados pelos melhores especialistas no cenario
internacional.

Testing & Retesting

Avaliamos e reavaliamos periodicamente seus conhecimentos ao longo de todo o
programa. Fazemos isso em 3 dos 4 niveis da Piramide de Miller.

Masterclasses —

Ha evidéncias cientificas sobre a utilidade da observagao de terceiros
especialistas.

O Learning from an expert fortalece o conhecimento e a memaria, e aumenta
nossa confianga para tomar decisées dificeis no futuro.

Guias rapidos de agao

A TECH oferece o conteldo mais relevante do curso em formato de fichas de trabalho
ou guias rapidos de agdo. Uma forma sintetizada, pratica e eficaz de ajudar os alunos a
progredirem na aprendizagem.
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Certificacao

O Mestrado Préprio em Inteligéncia Artificial na Pratica Clinica garante, além da
formacao mais rigorosa e atualizada, o0 acesso a um certificado de Mestrado
Proprio emitido pela TECH Global University.
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Conclua este programa de estudos
CoOMm SuUCesso e receba seu certificado

M n

sem sair de casa e sem burocracias
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Esse titulo préprio da TECH Global University, ¢ um programa europeu de formacgéo
continua e atualizagéo profissional que garante a aquisicdo de competéncias na sua area
de conhecimento, conferindo um alto valor curricular ao aluno que conclui o programa.

Este programa permitira a obtencao do certificado proprio de Mestrado Proprio em
Inteligéncia Artificial na Pratica Clinica reconhecido pela TECH Global University, a
maior universidade digital do mundo.

A TECH Global University, ¢ uma Universidade Europeia Oficial reconhecida publicamente
pelo Governo de Andorra (bollettino ufficiale). Andorra faz parte do Espago Europeu de
Educagao Superior (EEES) desde 2003. O EEES é uma iniciativa promovida pela Unido
Europeia com o objetivo de organizar o modelo de formagao internacional e harmonizar os
sistemas de ensino superior dos paises membros desse espaco. O projeto promove valores
comuns, a implementagéao de ferramentas conjuntas e o fortalecimento dos seus
mecanismos de garantia de qualidade para fomentar a colaboragdo e a mobilidade
entre alunos, investigadores e académicos.

Titulo: Mestrado Proprio em Inteligéncia Artificial na Pratica Clinica
Modalidade: online

Duragéo: 12 meses

Acreditagdo: 90 ECTS

global
» university

Mestrado Préprio em Inteligéncia Artificial na Pratica Clinica

Distribuigdo Geral do Plano de Estudos Distribuig&o Geral do Plano de Estudos

Tipologia ECTS Curso Disciplina ECTS Cardcter
Obrigatéria (OB) 90 19 Fundamentos da Inteligéncia Artificial 4 o8
Opgao (OP) 0 19 Tipos e ciclo de vida do dado 4 08
4 1° 0 dado na Inteligéncia Artificial 4 0B

. . . Estagio (PR)
Sr/Sra.__________________,comodocumento de identidaden® _______________ foi T gd (M )‘ " 0 19 Extragdo de dados. Selecdo, pré e 4 08
ese de Mestrado P
aprovado satisfatoriamente e obteve o certificado de: 0 19 Algoritmo e complexidade na Inteligéncia Artficial 4 0B
Total 90 19 Sistemas inteligentes 4 o8
1°  Aprendizagem automatica e mineragéo de dados 4 o8
P oA . age o zae s 19 Asredes neuronais, a base da Deep Learing 4 0B
Mestrado Préprio em Inteligéncia Artificial na Pratica Clinica 19 Treino de redes neuronais profundas PR
19 Personalizago de Modelos e treino com TensorFlow 4 0B
) ) ~ 19 Deep Computer Vision com Redes Neuronais Convolucionais 5 0B
Trata-se de um titulo préprio com duragéo de 2700 horas, o equivalente a 90 ECTS, com data de 1° Processamento de linguagem natural (PLN) com Redes 5 0B
inicio dd/mm/aaaa e data final dd/mm/aaaa. Neurais Recorrentes (RNN) e Atengéo
19 Autoencoders, GANs, e modelos de difusdo 5 o8
A TECH Global University é uma universidade oficialmente reconhecida pelo Governo de Andorra em 1” IC‘:"“PE‘EQE‘;T;‘"STZ:’E‘Y i et : g‘;
) . - N ° Inteligéncia Artificial Estratégias e aplicagoes
31 de janeiro de 2024, que pertence ao Espago Europeu de Educagao Superior (EEES). 1o Diagnéstico na prética cinica através da IA - o8
X 19 Tratamento e controlo do paciente com IA 5 08
Andorra la Vella, 28 de fevereiro de 2024 10 Personalizagéo da saide através da IA 5 0B
19 Andlise de Big Data no setor da satide com IA 5 o8
19 Etica e regulamentagéo na IA médica 5 o8
B .

= = global
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Dr. Pedro Navarro lllana
Reitor

c6igo inico TECH: BBADCEADBECB99D techiitute.com/titulos.

Dr. Pedro Navarro lllana

*Apostila de Haia: Caso o aluno solicite que o seu certificado seja apostilado, a TECH Global University providenciaré a obtengdo do mesmo a um custo adicional.

Reitor


https://bopadocuments.blob.core.windows.net/bopa-documents/036016/pdf/GV_2024_02_01_09_43_31.pdf
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Mestrado Proprio
Inteligéncia Artificial
na Pratica Clinica

» Modalidade: online

» Duragéo: 12 meses

» Certificagdo: TECH Global University
» Acreditacdo: 90 ECTS

» Hordrio: ao seu préprio ritmo

» Exames: online
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