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Presentacion

La Inteligencia Artificial (IA) y el Machine Learning se han convertido en el presente

de la tecnologia debido a sus numerosas aplicaciones. Por ejemplo, en el drea de la
salud, estas herramientas contribuyen al diagnodstico médico a través de imagenes
como radiografias. De esta forma, facilitan la identificacion de patrones y la deteccién
temprana de enfermedades. En este contexto, cada vez mas empresas demandan la
incorporacion de profesionales en Vision Artificial capaces de dominar las herramientas
mas avanzadas en el andlisis de datos. Ante esto, TECH ha desarrollado una titulacion
universitaria que ahondara en esta materia y proporcionara al alumnado técnicas

efectivas de Deep Learning para enriquecer su praxis profesional. jY todo bajo un
coémodo formato 100% online!
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Profundizaras en las Redes Adversariales
para generar los datos mas realistas gracias
h a esta titulacion universitaria 100% online”
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La Vision Artificial constituye un campo del Aprendizaje Automatico de gran
importancia para la mayoria de las compafiias tecnologicas. Esta tecnologia permite
tanto a los ordenadores como sistemas extraer informaciones significativas a partir
de imagenes digitales, videos e incluso otras entradas visuales. Entre sus multiples
beneficios destaca el incremento del nivel de precision durante los procesos de
fabricacién y la eliminacion de errores humanos. Asi pues, estos instrumentos
garantizan la maxima calidad de los productos mientras facilitan la resolucion de
problemas durante la produccion.

Ante esta realidad, TECH desarrolla un Master Titulo Propio que abordara en detalle

la Vision por Computador. Disefiado por expertos en la materia, el plan de estudios
profundizara en el procesado de imagenes 3D. A este respecto, la capacitacion ofrecera
al alumnado los softwares de procesado mas avanzados para visualizar los datos.
También el temario se centrara en el analisis del Deep Learning, dado su relevancia
para abordar conjuntos de datos grandes y complejos. Esto permitira a los egresados
enriguecer sus procedimientos de trabajo habituales con algoritmos y modelos de
ultima generacion. Ademas, los materiales didacticos brindaran un amplio abanico

de técnicas de vision por computador usando diferentes frameworks (entre los que
destacan Keras,Tensorflow v2 Pytorch).

En cuanto al formato de la presente titulacién universitaria, se basa en una metodologia
100% online. Lo Unico que se requerira es que los egresados cuenten con un dispositivo
electronico con acceso a Internet (como su ordenador, movil o Tablet) para ingresar

en el Campus Virtual. Alli encontraran una biblioteca atestada de recursos multimedia
con los que fortaleceran su conocimiento de forma dinamica. Cabe destacar que

TECH emplea en todas sus titulaciones la innovadora metodologia Relearning, la cual
permitird a los estudiantes asimilar los conocimientos de forma natural, reforzandose
con recursos audiovisuales para garantizar que perduren en la memoria y en el tiempo.

Este Master Titulo Propio en Vision Artificial contiene el programa educativo mas
completo y actualizado del mercado. Sus caracteristicas mas destacadas son:

+ El desarrollo de casos practicos presentados por expertos en informatica
y vision artificial
+ Los contenidos graficos, esquematicos y eminentemente practicos con los que esta

concebido recogen una informacion cientifica y practica sobre aquellas disciplinas
indispensables para el gjercicio profesional

+ Los ejercicios practicos donde realizar el proceso de autoevaluacion para mejorar
el aprendizaje

+ Su especial hincapié en metodologias innovadoras

+ Las lecciones tedricas, preguntas al experto, foros de discusion de temas
controvertidos y trabajos de reflexion individual

+ Ladisponibilidad de acceso a los contenidos desde cualquier dispositivo fijo o portatil
con conexion a internet

Te especializaras en un ambito clave de la
tecnologia del futuro que te hara avanzar
profesionalmente de forma inmediata”



cBuscas especializarte en Métricas
de Evaluacion? Logralo con esta
capacitacion en solo 12 meses”

El programa incluye, en su cuadro docente, a profesionales del sector que vierten en
esta capacitacion la experiencia de su trabajo, ademas de reconocidos especialistas de
sociedades de referencia y universidades de prestigio.

Su contenido multimedia, elaborado con la uUltima tecnologia educativa, permitira
al profesional un aprendizaje situado y contextual, es decir, un entorno simulado
gue proporcionara una capacitacion inmersiva programada para entrenarse ante
situaciones reales.

El disefio de este programa se centra en el Aprendizaje Basado en Problemas, mediante
el cual el profesional debera tratar de resolver las distintas situaciones de practica
profesional que se le planteen a lo largo del curso académico. Para ello, contara con la
ayuda de un novedoso sistema de video interactivo realizado por reconocidos expertos.
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Manejaras con eficacia el Deep
Learning para resolver los
problemas mas complejos.

Accederas a un sistema de
aprendizaje basado en la
reiteracion, con una ensenanza
natural y progresiva a lo largo
de todo el temario.
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Objetivos

Por medio de esta titulacion universitaria, los alumnos adquirirdn un enfoque integral
sobre la Vision Artificial. De esta forma, los egresados se mantendran al corriente de
las Ultimas novedades que se han producido en este ambito. Asimismo, adquiriran
nuevas destrezas para desarrollar su labor profesional empleando las herramientas
mas avanzadas del Aprendizaje Automatico. Esto les permitira ejecutar algoritmos
para crear soluciones reales e innovar en diversas industrias en pleno auge, siendo
un ejemplo la de videojuegos o ciberseguridad.
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Actualiza tus conocimientos en
Vision Artificial a través de un
contenido multimedia innovador”
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Objetivos generales

+ Obtener una vision global de los dispositivos y hardware empleado en el mundo de H F IERLERE 737 755 255
la vision artificial

+ Analizar los diferentes campos en los que se aplica la vision
+ |dentificar en qué punto se encuentran los avances tecnoldgicos en vision
+ Evaluar qué se esta investigando y qué deparan los proximos afos

+ Establecer una base solida en la compresion de algoritmos y técnicas de procesado
digital de imagenes

+ Evaluar las técnicas fundamentales de vision por computador
+ Analizar técnicas avanzadas de procesado de imagenes

+ Presentar la libreria open 3D

+ Analizar las ventajas y las dificultades de trabajar en 3D en lugar de 2D | { { 4 r_':lE- E 51 255 ?45 E 54 E EI 3 ?55 12“
+ Presentar las redes neuronales y examinar su funcionamiento
+ Analizar las métricas para un correcto entrenamiento

+ Analizar las métricas y herramientas existentes

+ Examinar el pipeline de una red de clasificacion de imagenes

+ Analizar las redes neuronales de segmentacion semantica y sus métricas
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Objetivos especificos

Médulo 1. Vision artificial Mddulo 3. Procesado digital de imagenes
+ Establecer como funciona el sistema de vision humano y cémo se digitaliza una imagen + Examinar las librerias de procesado digital de imagenes comerciales y de codigo libre
+ Analizar la evolucion de la vision artificial + Determinar qué es una imagen digital y evaluar las operaciones fundamentales para poder
+ Evaluar las técnicas de adquisicion de imagen trabajar con ellas

*

+ Generar conocimiento especializado sobre los sistemas de iluminacién como factor Presentar los filtros en imagenes

importante a la hora de procesar una imagen

*

Analizar la importancia y uso de los histogramas

+ Concretar qué sistemas dpticos existen y evaluar su uso + Presentar herramientas para modificar las imagenes pixel a pixel
+ Examinar los sistemas de vision 3D y como gracias a estos sistemas damos profundidad + Proponer herramientas de segmentacion de imagen

a las imagenes + Analizar las operaciones morfoldgicas y sus aplicaciones
+ Desarrollar los diferentes sistemas existentes fuera del campo visible por el ojo humano + Determinar la metodologia en calibracion de imagenes

Médulo 2. Aplicaciones y estado del arte + Evaluar los métodos para segmentar imagenes con vision convencional
+ Analizar el uso de la vision artificial en aplicaciones industriales . . .
P Mddulo 4. Procesado digital de imagenes avanzado

* Analizar imagenes en el andlisis de contenidos + Determinar las herramientas de andlisis y extraccion de contornos
+ Desarrollar algoritmos de Deep Learning para el analisis médico y de Machine + Analizar los algoritmos de busqueda de objetos

Learning para la asistencia en el quiréfano . . o .
+ Demostrar como se trabaja con imagenes calibradas

>

Analizar el uso de la vision en aplicaciones comerciales . . - L )
+ Analizar técnicas matematicas para el analisis de geometrias

+ Determinar como los robots tienen ojos gracias a la vision artificial y como se
aplica en los viajes espaciales.

*

Evaluar diferentes opciones en composicion de imagenes

) _ + Desarrollar interfaz de usuario
+ Establecer qué es realidad aumentada y campos de uso

+ Analizar la revolucion del Cloud Computing

*

Presentar el Estado del Arte y qué nos deparan los proximos afios
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Médulo 5. Procesado de imagenes 3D Mddulo 7. Redes convolucionales y clasificacion de imagenes
+ Examinar una imagen 3D + Generar conocimiento especializado sobre las redes neuronales convolucionales
+ Analizar el software que se usa para el procesado de datos 3D + Establecer las métricas de evaluacion
+ Desarrollar el open3D + Analizar el funcionamiento de las CNN para la clasificacion de imagenes

>
*

Determinar los datos relevantes de una imagen 3D Evaluar el Data Augmentation

+ Demostrar las herramientas de visualizacion + Proponer técnicas para evitar el Overfitting

*

Establecer filtros para la eliminacion de ruido + Examinar las diferentes arquitecturas

*

+ Proponer herramientas de Calculos Geométricos Compilar los métodos de inferencia

+ Analizar metodologias de deteccion de objetos Médulo 8. Deteccion de objetos

+ Evaluar métodos de triangulacion y reconstruccion de escenas + Analizar cémo funcionan las redes de deteccion de objetos
Médulo 6. Deep learning + Examinar los métodos tradicionales
+ Analizar las familias que componen el mundo de la inteligencia artificial + Determinar las métricas de evaluacion

*

+ Compilar los principales frameworks de Deep Learning Identificar los principales datasets utilizados en el mercado
+ Definir las redes neuronales + Proponer arquitecturas del tipo Two Stage Object Detector

+ Presentar los métodos de aprendizaje de las redes neuronales + Analizar Métodos de Fine Tunning

*

+ Fundamentar las funciones de coste Examinar diferentes arquitecturas tipo Single Shoot

*

+ Establecer las funciones mds importantes de activacion Establecer algoritmos de seguimiento de objetos
+ Examinar técnicas de regularizacion y normalizacion + Aplicar deteccion y seguimiento de personas
+ Desarrollar métodos de optimizacion

+ Presentar los métodos de inicializacion
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Mddulo 9. Segmentacion de imagenes con deep learning
+ Analizar cémo funcionan las redes de segmentacién semantica

+ Evaluar los métodos tradicionales
+ Examinar las métricas de evaluacion y las diferentes arquitecturas
+ Examinar los dominios del video y puntos de nubes

+ Aplicar los conceptos tedricos mediante distintos ejemplos

—
ol
L
ol
L
LA

Mddulo 10. Segmentacién de Imagenes Avanzada y Técnicas Avanzadas
de Vision por Computador

+ Generar conocimiento especializado sobre el Manejo herramientas

*

Examinar la Segmentacion semantica en la medicina

Identificar la estructura de un proyecto de segmentacion

—_
Lad
o

+ Analizar los Autocodificadores

+ Desarrollar las Redes Generativas Adversariales

Extraeras valiosas lecciones mediante
Casos reales en entornos simulados
de aprendizaje”

17
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Competencias

Gracias a este programa, los egresados adquiriran multiples competencias en los
campos del Machine Learning, Deep Learning y la Inteligencia Artificial. De esta forma,
podran manejar con eficacia las librerias de procesado digital y aplicar las técnicas
mas avanzadas de adquisicion de imagenes. Por otra parte, obtendran herramientas
innovadoras en lo relativo a las Redes Neuronales, que le permitiran crear los proyectos
mas vanguardistas de Vision Artificial.
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3 @ @ Manejaras las mejores herramientas de

> desarrollo de proyectos de Vision Artificial,
profundizando en cuestiones como las
Redes Neuronales de Deteccion de Objetos”
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Competencias generales

+ Entender como se digitaliza el mundo real segun las diferentes tecnologias existentes

+ Desarrollar los sistemas que estan cambiando el mundo de la vision y sus funcionalidades
+ Dominar las técnicas de adquisicion para obtener la imagen 6ptima

+ Conocer las diferentes librerias de procesado digital de imdgenes existentes en el mercado
+ Desarrollar herramientas que combinen diferentes técnicas de vision por computador

+ Establecer reglas de andlisis de problemas

+ Demostrar como se pueden crear soluciones funcionales para afrontar problemas
industriales, comerciales, entre otros

TECH es una universidad de vanguardia
tecnoldgica, que pone todos sus recursos
tu alcance para ayudarte a alcanzar el
éxito empresarial”
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Competencias especificas

+ Determinar como se conforma una imagen 3D y las caracteristicas de ésta
+ Establecer métodos para el tratamiento de las imagenes 3D

+ Conocer las matematicas detras de las redes neuronales

+ Proponer métodos de inferencia

+ Generar conocimiento especializado sobre las redes neuronales de deteccion de objetos
y Sus métricas

+ |dentificar las diferentes arquitecturas

+ Examinar los algoritmos de seguimiento y sus métricas

+ |dentificar las arquitecturas mas comunes

+ Aplicar correcta funcion de coste para entrenamiento

+ Analizar las fuentes de datos (datasets) publicos

+ Examinar diferentes herramientas de etiquetado

+ Desarrollar las fases principales de un proyecto basado en segmentacion

+ Examinar los algoritmos de filtrado, morfologia, modificacion de pixel, entre otros
+ Generar conocimiento especializado sobre Deep Learning y analizar por qué ahora

+ Desarrollar las redes neuronales convolucionales
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Direccion del curso

En su firme compromiso por ofrecer programas educativos basados en la maxima
excelencia, TECH relne a un cuadro docente de alto nivel para el disefio e imparticion
de esta capacitacion. Estos profesionales cuentan con un amplio bagaje profesional en
el ambito de la Vision Artificial, donde han formado parte de reconocidas empresas de
prestigio internacional para aportar soluciones innovadoras. Asimismo, se caracterizan w» pE rson (0.:13)
por mantenerse a la vanguardia tecnoldgica para incorporar en su praxis las herramientas /

mas avanzadas en este campo. De esta forma, los alumnos tienen las garantias que

demandan para acceder a una titulacion que elevara sus horizontes profesionales.

F person (

person (0.83) person|
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person (0.97)
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Un experimentado grupo docente te guiara
durante todo el proceso de aprendizaje y
resolvera las dudas que puedan surgirte”
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Direccion

D. Redondo Cabanillas, Sergio

+ Especialista en Investigacion y Desarrollo en Vision Artificial en BCN Vision
+ Jefe de Equipo de Desarrollo y Backoffice en BCN Vision

+ Director de Proyectos y Desarrollo de Soluciones de Vision Artificial

+ Técnico de Sonido en Media Arts Studio

+ Ingenieria Técnica en Telecomunicaciones con Especialidad en Imagen y Sonido por la Universidad Politécnica
de Catalunya

+ Graduado en Inteligencia Artificial aplicada a la Industria por la Universidad Auténoma de Barcelona

+ Ciclo formativo de Grado Superior en Sonido por CP Villar

Profesores
D. Gutiérrez Olabarria, José Angel D. Enrich Llopart, Jordi
+ Direccion de Proyectos, Analisis y Disefio de Software y Programacion en C de Aplicaciones + Director Tecnoldgico de Benvision - Vision artificial
de Control de Calidad e Informatica Industrial + Ingeniero de proyectos y aplicaciones. Benvision - Vision artificial
+ Ingeniero especialista en Vision Artificial y Sensores + Ingeniero de proyectos y aplicaciones. PICVISA Machine Vision
* Responsable de Mercado del Sector Siderometallrgico, desempefiando funciones + Graduado en Ingenierfa Técnica de Telecomunicaciones. Especialidad en Imagen
de Contacto con el Cliente, Contratacion, Planes de Mercado y Cuentas Estratégicas y Sonido por la Universidad Escuela de Ingenieria de Terrassa (EET) / Universitat
+ Ingeniero Informatico por la Universidad de Deusto Politécnica de Catalunya (UPC)
+ Master en Robdtica y Automatizacion por ETSI/IT de Bilbao + MPM - Master in Project Management. Universidad La Salle — Universitat
+ Diploma de Estudios Avanzados en Programa de Doctorado de Automética y Electronica Ramon Llull

por ETSII/IT de Bilbao
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Dha. Riera i Marin, Meritxell D. Higén Martinez, Felipe
+ Desarrolladora de Sistemas Deep Learning en Sycai Medical + Ingeniero en Electrénica, Telecomunicaciones e Informatica
+ Investigadora en Centre National de la Recherche Scientifique (CNRS), Francia + Ingeniero de Validacion y Prototipos
|ﬂgeﬂiera de SOftWare en Zhl|abS ° |ngemero de Ap“caciones
+ IT Technician, Mobile World Congress + Ingeniero de Soporte
+ Ingeniera de Software en Avanade + Méster en Inteligencia Artificial Avanzada y Aplicada por 1A3
+ Ingenierfa de Telecomunicaciones por la Universidad Politécnica de Cataluria « Ingeniero Técnico en Telecomunicaciones
* Master of Science: Spécialité Signal, Image, Systémes Embarqués, Automatique (SISEA) + Licenciado en Ingenierfa Electrénica por la Universidad de Valencia

por IMT Atlantique, Francia
Dna. Garcia Moll, Clara

+ Ingeniera en Computacion Visual Junior en LabLENI

D. Gonzalez Gonzalez, Diego Pedro + Ingeniera de Vision por Computadora. Satellogic
+ Arquitecto de software para sistemas basados en Inteligencia Artificial

+ Master en Ingenieria de Telecomunicaciones por la Universidad Politécnica de Catalufia

*

Desarrolladora Full Stack. Grupo Catfons
+ Desarrollador de aplicaciones de deep learning y machine learning

Arquitecto de software para sistemas embebidos para aplicaciones ferroviarias
de seguridad

Desarrollador de drivers para Linux D. Delgado Gonzalo, Guillem
+ Investigador en Computer Vision e Inteligencia Artificial en Vicomtech

+ Ingenieria de Sistemas Audiovisuales. Universitat Pompeu Fabra (Barcelona)

+ Master en Vision por Computadora. Universidad Auténoma de Barcelona

>

+ Ingeniero de sistemas para equipos de via ferroviaria
+ Ingeniero de Computer Vision e Inteligencia Artificial en Gestoos

*

Ingeniero de Sistemas embebidos

+ Ingeniero en Deep Learning + Ingeniero Junior en Sogeti

+ Master oficial en Inteligencia Artificial por la Universidad Internacional de la Rioja + Graduado en Ingenierfa de Sistemas Audiovisuales en la Universitat Politecnica de Catalunya

+ MSc en Computer Vision en la Universitat Autdnoma de Barcelona

*

Ingeniero Industrial Superior por la Universidad Miguel Hernandez

*

Graduado en Ciencias de la Computacion en Aalto University
+ Graduado en Sistemas Audiovisuales. UPC — ETSETB Telecos BCN
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D. Bigata Casademunt, Antoni
+ Ingeniero de Percepcidén en el Centro de Vision por Computadora (CVC)

+ Ingeniero de Machine Learning en Visium SA, Suiza
+ Licenciado en Microtecnologia por la Escuela Politécnica Federal de Lausana (EPFL)

+ Master en Robdtica por la Escuela Politécnica Federal de Lausana (EPFL)

D. Solé Gémez, Alex
+ Investigador en Vicomtech en el Departamento de Intelligent Security Video Analytics

+ MSc en Telecommunications Engineering, mencion en Sistemas Audiovisuales,
por la Universidad Politécnica de Catalufia
+ BSc en Telecommunications Technologies and Services Engineering, mencion en Sistemas

Audiovisuales, por la Universidad Politécnica de Catalufa

D. Olivo Garcia, Alejandro
+ Vision Application Engineer en Benvision

+ Grado en Ingenieria de Tecnologfas Industriales por la Escuela Técnica Superior de
Ingenieria Industrial de la Universidad Politécnica de Cartagena

+ Master en Ingenieria Industrial por la Escuela Técnica Superior de Ingenieria
Industrial de la Universidad Politécnica de Cartagena

+ Beca Catedra de Investigacion por la empresa MTorres

' LT AR T
+ Programacion en C# NET en Aplicaciones de Vision Artificial - “.'.-' Br s H
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Aprovecha la oportunidad para
conocer los ultimos avances en
esta materia para aplicarla a tu
practica diaria”
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Estructura y contenido

El presente programa proporcionara a los estudiantes una vision integral del Estado del
Arte en Inteligencia Artificial. Formado por 10 completos médulos, el itinerario académico
abordara los algoritmos de vision convencional y ofrecera los ultimos avances en Deep
Learning. Los materiales didacticos proporcionaran las técnicas mas avanzadas de
vision por computador, con el objetivo de que el alumnado pueda incorporarlas con
inmediatez a su praxis profesional. Ademas, el temario analizara en detalle las Redes
Convolucionales con el fin de que los egresados realicen una correcta clasificacion de

los objetos en las imdgenes.
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’ Una ensefnanza sin horarios
fljios y con un temario disponible
desde el primer dia. jMarca tu
propio ritmo de aprendizaje!”
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Médulo 1. Vision artificial __

1.1.  Percepcion humana
1.1.1.  Sistema visual humano
1.1.2.  Elcolor
1.1.3.  Frecuencias visibles y no visibles
1.2. Cronica de la Vision Artificial
1.2.1.  Principios
1.2.2.  Evolucion
1.2.3.  Laimportancia de la vision artificial
1.3, Composicion de imagenes digitales
1.3.1. Lalmagen digital
1.3.2.  Tipos de imagenes
1.3.3.  Espacios de color
1.34. RGB
1.3.5. HSVyHSL
1.3.6.  CMY-CMYK
1.3.7. YCbCr
1.3.8.  Imagen indexada
1.4.  Sistemas de captacion de imagenes
1.4.1.  Funcionamiento de una camara digital
1.4.2. Lacorrecta exposicion para cada situacion
1.4.3. Profundidad de campo
1.44. Resolucion
1.4.5.  Formatos de imagen
1.4.6. ModoHDR
1.4.7. Camaras de alta resolucion
1.4.8. Camaras de alta velocidad
1.5.  Sistemas Opticos
1.5.1.  Principios 6pticos
1.5.2.  Objetivos convencionales
1.5.3.  Objetivos telecéntricos
1.54. Tipos de autoenfoque



1.6.

1.7.

1.8.

1.0.
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1.5.5. Distancia focal Maédulo 2. Aplicaciones y estado del arte
156 Profun(.j{dafj d? campo 2.1.  Aplicaciones industriales
157 D|8T0r8|?h optica ‘ 2.1.1.  Librerias de vision industrial
1.5.8.  Calibracion de una imagen ,

) de iluminacid 2.1.2.  Céamaras compactas
Sistemas de| umm?c:nl Luminacic 2.1.3.  Sistemas basados en PC
! 612 Importancu? el grr;mamon 2.1.4. Robdtica industrial
162 TGSPUGSF? rec:enma 2.1.5.  Pickand place 2D
163 'lum?“aC??” ed 216, Bin picking
164 | gmmacpn eh ex‘Ferlores o ‘ ' 217 Control de calidad
1.6.5.  Tipos de iluminaciones para aplicaciones industriales. Efectos : .

. B 2.1.8.  Presencia ausencia de componentes
Slstermas Ca/ptamoAnAII%D 2.1.9.  Control dimensional
17 E§tereo|V|sl|lon 2.1.10. Control etiquetaje
1.7.2. Triangulacion 21.11. Trazabilidad
173 ng est)(ruitirada 2.2. Vehiculos autonomos
174 ﬁ;neo Flight 2.2.1.  Asistencia al conductor
1'15‘ idar 2.2.2. Conduccion autonoma
Mu t|espec,tro A 2.3. Vision Artificial para Andlisis de Contenidos
1.8.1. Camaras Multiespectrales . .

] ‘ | 2.3.1.  Filtro por contenido

182, Camaras H|p§r§ts)lp>ectra e 2.3.2. Moderacion de contenido visual
5s§:ctro(:c§rcano II\IF? Vs 2.3.3.  Sistemas de seguimiento

T amaras 2.3.4. ldentificacion de marcas y logos
1.9.2. Céamaras UV ) - ) y )

) o o _ o 2.3.5.  Etiquetacion y clasificacion de videos

1.9.3.  Convertir de No visible a Visible gracias a la iluminacién -~ .

Candas del 2.3.6. Deteccion de cambios de escena
Otras bandas del espectro 2.3.7. Extraccion de textos o créditos
Hg; ?ayohs X ) 2.4, Aplicaciones médicas
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Metodologia

Este programa de capacitacion ofrece una forma diferente de aprender. Nuestra
metodologia se desarrolla a través de un modo de aprendizaje de forma

ciclica: el Relearning.

Este sistema de ensefianza es utilizado, por ejemplo, en las facultades de medicina
mas prestigiosas del mundo y se ha considerado uno de los mas eficaces por
publicaciones de gran relevancia como el New England Journal of Medicine.




. Metodologia |37 tech

Descubre el Relearning, un sistema que abandona el
aprendizaje lineal convencional para llevarte a través de
sistemas ciclicos de ensefianza: una forma de aprender
que ha demostrado su enorme eficacia, especialmente
en las materias que requieren memorizacion”
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Estudio de Caso para contextualizar todo el contenido

Nuestro programa ofrece un método revolucionario de desarrollo de habilidades
y conocimientos. Nuestro objetivo es aflanzar competencias en un contexto ) Mount Everest
cambiante, competitivo y de alta exigencia. RAS

Con TECH podras experimentar
una forma de aprender que esta
moviendo los cimientos de las
universidades tradicionales de
todo el mundo”

Accederas a un sistema de

aprendizaje basado en la reiteracion, con
Una ensefianza natural y progresiva a lo
largo de todo el temario.




El alumno aprenderd, mediante
actividades colaborativas y casos reales,
la resolucion de situaciones complejas en
entornos empresariales reales.

I
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Un método de aprendizaje innovador y diferente

El presente programa de TECH es una ensefianza intensiva, creada desde 0, que
propone los retos y decisiones mas exigentes en este campo, ya sea en el ambito
nacional o internacional. Gracias a esta metodologia se impulsa el crecimiento
personal y profesional, dando un paso decisivo para conseguir el éxito. El método
del caso, técnica que sienta las bases de este contenido, garantiza que se sigue
la realidad econdmica, social y profesional mas vigente.

Nuestro programa te prepara para
afrontar nuevos retos en entornos
inciertos y lograr el éxito en tu carrera”

El método del caso ha sido el sistema de aprendizaje mas utilizado por las mejores
escuelas de Informatica del mundo desde que éstas existen. Desarrollado en 1912 para
que los estudiantes de Derecho no solo aprendiesen las leyes a base de contenidos
tedricos, el método del caso consistio en presentarles situaciones complejas reales
para que tomasen decisiones y emitiesen juicios de valor fundamentados sobre como
resolverlas. En 1924 se establecié como método estandar de ensefianza en Harvard.

Ante una determinada situacion, ¢qué deberia hacer un profesional? Esta es la pregunta
a la que te enfrentamos en el método del caso, un método de aprendizaje orientado a
la accion. A lo largo del curso, los estudiantes se enfrentaran a multiples casos reales.

Deberan integrar todos sus conocimientos, investigar, argumentar y defender sus ideas y
decisiones.
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Relearning Methodology

TECH auna de forma eficaz la metodologia del Estudio de Caso con
un sistema de aprendizaje 100% online basado en la reiteracion, que
combina elementos didacticos diferentes en cada leccion.

Potenciamos el Estudio de Caso con el mejor método de ensefianza
100% online: el Relearning.

En 2019 obtuvimos los mejores resultados
de aprendizaje de todas las universidades
online en espanol en el mundo.

En TECH aprenderas con una metodologia vanguardista concebida learning
para capacitar a los directivos del futuro. Este método, a la vanguardia from atn
exper

pedagodgica mundial, se denomina Relearning.

Nuestra universidad es la Unica en habla hispana licenciada para
emplear este exitoso método. En 2019, conseguimos mejorar los
niveles de satisfaccion global de nuestros alumnos (calidad docente,
calidad de los materiales, estructura del curso, objetivos...) con
respecto a los indicadores de la mejor universidad online en espafiol.
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En nuestro programa, el aprendizaje no es un proceso lineal, sino que sucede en
espiral (aprender, desaprender, olvidar y reaprender). Por eso, se combinan cada uno
de estos elementos de forma concéntrica. Con esta metodologia se han capacitado

mas de 650.000 graduados universitarios con un éxito sin precedentes en ambitos
tan distintos como la bioquimica, la genética, la cirugia, el derecho internacional,

las habilidades directivas, las ciencias del deporte, la filosofia, el derecho, la
ingenieria, el periodismo, la historia o los mercados e instrumentos financieros.
Todo ello en un entorno de alta exigencia, con un alumnado universitario de un perfil
socioeconémico alto y una media de edad de 43,5 afios.

El Relearning te permitira aprender con menos esfuerzo
y mas rendimiento, implicandote mas en tu capacitacion,
desarrollando el espiritu critico, la defensa de argumentos
y el contraste de opiniones: una ecuacion directa al éxito.

A partir de la Ultima evidencia cientifica en el ambito de la neurociencia, no solo
sabemos organizar la informacion, las ideas, las imagenes y los recuerdos, sino que
sabemos que el lugary el contexto donde hemos aprendido algo es fundamental
para que seamos capaces de recordarlo y almacenarlo en el hipocampo, para
retenerlo en nuestra memoria a largo plazo.

De esta manera, y en lo que se denomina Neurocognitive context-dependent
e-learning, los diferentes elementos de nuestro programa estan conectados con el
contexto donde el participante desarrolla su practica profesional.
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Este programa ofrece los mejores materiales educativos, preparados a conciencia para los profesionales:

Material de estudio

>

Todos los contenidos didacticos son creados por los especialistas que van a impartir
el curso, especificamente para él, de manera que el desarrollo didactico sea realmente
especifico y concreto.

Estos contenidos son aplicados después al formato audiovisual, para crear el método
de trabajo online de TECH. Todo ello, con las técnicas mas novedosas que ofrecen
piezas de gran calidad en todos y cada uno los materiales que se ponen a disposicion
del alumno.

Clases magistrales

Existe evidencia cientifica sobre la utilidad de la observacién de terceros expertos.

El denominado Learning from an Expert afianza el conocimiento y el recuerdo, y
genera seguridad en las futuras decisiones dificiles.

Practicas de habilidades y competencias

Realizaran actividades de desarrollo de competencias y habilidades especificas en
cada drea tematica. Practicas y dinamicas para adquirir y desarrollar las destrezas 'y
habilidades que un especialista precisa desarrollar en el marco de la globalizacion que
vivimos.

Lecturas complementarias

Articulos recientes, documentos de consenso y guias internacionales, entre otros. En
\l/ la biblioteca virtual de TECH el estudiante tendra acceso a todo lo que necesita para
completar su capacitacion.
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Case studies

Completaran una seleccion de los mejores casos de estudio elegidos expresamente
para esta titulacion. Casos presentados, analizados y tutorizados por los mejores
especialistas del panorama internacional.

Restmenes interactivos

El equipo de TECH presenta los contenidos de manera atractiva y dindamica en
pildoras multimedia que incluyen audios, videos, imagenes, esquemas y mapas
conceptuales con el fin de afianzar el conocimiento.

Este exclusivo sistema educativo para la presentacion de contenidos multimedia
fue premiado por Microsoft como “Caso de éxito en Europa”.

Testing & Retesting

Se evallan y reevaluan periddicamente los conocimientos del alumno a lo largo del
programa, mediante actividades y ejercicios evaluativos y autoevaluativos para que,
de esta manera, el estudiante compruebe como va consiguiendo sus metas.




07
Titulacion

El Master Titulo Propio en Vision Artificial garantiza, ademas de la capacitacion mas
rigurosa y actualizada, el acceso a dos diplomas de Master Propio, uno expedido por
TECH Global University y otro expedido por la Universidad Privada Peruano Alemana.
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Supera con éxito este programa y recibe tu
titulacion universitaria sin desplazamientos
ni farragosos tramites”
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El programa del Master Titulo Propio en Vision Artificial es el mas completo del panorama académico
actual. A su egreso, el estudiante recibira un diploma universitario emitido por TECH Global University, y otro
por la Universidad Privada Peruano Alemana.

Estos titulos de formacién permanente y actualizacion profesional de TECH Global University y Universidad
Privada Peruano Alemana garantizan la adquisicion de competencias en el drea de conocimiento, otorgando
un alto valor curricular al estudiante que supere las evaluaciones y acredite el programa tras cursarlo en su
totalidad.

Este doble reconocimiento, de dos destacadas instituciones universitarias, suponen una doble recompensa a
una formacién integral y de calidad, asegurando que el estudiante obtenga una certificacion reconocida tanto
a nivel nacional como internacional. Este mérito académico le posicionara como un profesional altamente
capacitado y preparado para enfrentar los retos y demandas en su area profesional.

Titulo: Master Titulo Propio en Vision Artificial
Modalidad: online
Duracion: 12 meses

Acreditacion: 60 ECTS

UPAL

Universidad Privada Peruano Alemana

- DIPLOMA -

La Universidad Privada Peruano Alemana otorga el diploma a:

Por haber concluido satisfactoriamente el Programa de Master Titulo Propio en
Vision Artificial

Ana Maria Soldevilla Saavedra Dra. Tamara Tdtiana Pando Ezcurra
RECTORA Vicerrectora Académica y Directora de Investigacion

L]
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D/Dfia con dei i 6 ha
con éxito y obtenido el titulo de:

Master Titulo Propio en Vision Artificial

Se trata de un titulo propio de 1.500 horas de duracion equivalente a 60 ECTS, con fecha de inicio
y fecha de 6 .

TECH Global University es una universidad reconocida oficialmente por el Gobierno de Andorra
€131 de enero de 2024, que pertenece al Espacio Europeo de Educacin Superior (EEES)

En Andorra la Vella, a 28 de febrero de 2024

Dr. Pedro Navarro lllana
Rector

6igo unico TECH: AFWOR23S techtiute com/titulos

Master Titulo Propio en Vision Artificial

N Distribucién General del Plan de Estudios
Distribucién General del Plan de Estudios

Curso Materia ECTS  Cardcter

Tipo de materia Créditos ECTS

e 10 Vision artificial 6 o8

Obligatoria (0B) 60

Optatva (0P) o 10 Aplicaciones y estado del arte 6 o8

Prcticas Externas (PR) o 10 Procesado digital de imagenes 6 o8

Trabejo Fin de Master (TFM) N 19 Procesado digital de imagenes avanzado 6 o8

e 10 Procesado de imagenes 3D 6 o8

19 Deep learning 6 o8
10 Redes convolucionales y clasificacion de imagenes 6 oB
1° Deteccion de objetos 6 o8
19 Segmentacion de imégenes con deep learning 6 o8
1° Segmentacion de Imagenes Avanzada y Técnicas 6 o8

Avanzadas de Vision por Computador

Z e te C h universidad

tecnoldgica
Mtra.Tere Guevara Navarro 9
Rectora

*Apostilla de La Haya. En caso de que el alumno solicite que su titulo en papel recabe la Apostilla de La Haya, TECH Universidad Privada Peruano Alemana realizara las gestiones oportunas para su obtencién, con un coste adicional.
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Master Titulo Propio
Vision Artificial

» Modalidad: online

» Duracion: 12 meses

» Titulacion: TECH Universidad Privada Peruano Alemana
» Acreditacion: 60 ECTS

» Horario: a tu ritmo

» Examenes: online
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