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Presentacion

Los estudios estadisticos permiten a los profesionales de este ambito establecer
predicciones con un altisimo porcentaje de acierto. Gracias al desarrollo de técnicas
cada vez mas innovadoras y precisas, hoy en dia es posible analizar yottabytes de
informacién en unos pocos segundos y obtener resultados concretos sobre una
determinada tendencia. Y con el fin de que los interesados en este ambito tengan
acceso a una titulacion que les permita conocer al detalle los métodos estadisticos
de prediccion lineal y multivariantes mas innovadores, TECH ha desarrollado este
programa. Se trata de una experiencia académica 100% online con la que trabajaran
en el dominio exhaustivo de las principales técnicas de estimacion, disefio y gestion
de datos durante 12 meses de la mejor capacitacion.

i
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Si'lo que necesitas es un programa que te garantice
un grado altisimo de especializacion en el ambito de
la estadistica aplicada y sus técnicas, no busques
mas: este programa es perfecto para ti"
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Si hay algo que ha demostrado la Estadistica es su caracter flexible en cuanto

a la posibilidad de aplicar sus técnicas y estrategias a todos los sectores y areas.

La Medicina, la Arquitectura, la Biologfa, la Politica, la Economia, el Marketing... Cualquier
ambito utiliza los procesos de probabilidad y estimacion para determinar tendencias
futuras y pautas de actuacion, aumentando las posibilidades de obtener los resultados
esperados segun el andlisis de los comportamientos realizados hasta el momento por
los agentes involucrados en una cuestion concreta.

Para que los profesionales de este ambito conozcan sus entresijos, TECH ha
desarrollado el Master Titulo Propio en Técnicas Estadisticas. Se trata de una titulacion
multidisciplinar e intensiva a través de la cual podra sumergirse en las caracteristicas
mas novedosas del azar y la probabilidad, la exploracion de datos y la estimacion.
Ademas, trabajara de manera exhaustiva en los principales métodos de prediccion
lineal y multivariante avanzados para la formulacion de problemas con un alto indice
de éxito informatico.

Y para ello contara con 1.800 horas de material distribuido en diferentes formatos:
principalmente el temario, disefiado por expertos en Estadistica e Informatica, casos
de uso basados en situaciones reales y material adicional como videos al detalle,
articulos de investigacion, lecturas complementarias, resumenes dinamicos y mucho
mas. Todo estara disponible en el Campus Virtual, al cual podra acceder sin horarios
ni limites desde cualquier dispositivo con conexion a internet. De esta manera, asistira
a una capacitacion adaptada a sus necesidades y con la que, sin duda, elevara su
conocimiento y su talento estadistico al maximo nivel profesional.

Adicionalmente, los egresados tendran acceso a un conjunto exclusivo de 10
Masterclasses complementarias, disefiadas por un reconocido experto de gran prestigio
internacional, especialista en el Andlisis de Fallos y la Confiabilidad de Dispositivos. Asi,
estas lecciones adicionales les permitiran actualizar sus conocimientos y habilidades
en este importante campo de las Ciencias.

Este Master Titulo Propio en Técnicas Estadisticas contiene el programa educativo
mas completo y actualizado del mercado. Sus caracteristicas mas destacadas son:

+ El desarrollo de casos practicos presentados por expertos en Estadistica Aplicada

* Los contenidos graficos, esquematicos y eminentemente practicos con los que estd
concebido recogen una informacion técnica y practica sobre aquellas disciplinas
indispensables para el gjercicio profesional

* Los ejercicios practicos donde realizar el proceso de autoevaluacion para mejorar
el aprendizaje

+ Su especial hincapié en metodologias innovadoras

+ Las lecciones tedricas, preguntas al experto, foros de discusién de temas controvertidos
y trabajos de reflexion individual

+ La disponibilidad de acceso a los contenidos desde cualquier dispositivo fijo o portatil
con conexion a internet

¢Quieres convertirte en un ingeniero
experto en Técnicas Estadisticas? TECH te
otorgara acceso a 10 Masterclasses unicas
y adicionales, impartidas por un aclamado
docente internacional en Analisis de Fallos”
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Dispondras de un médulo especifico Tendras acceso al Campus Virtual las
’ . 24 horas del dia, durante toda la semana

especializado en {as bases de datos, y a través de cualquier dispositivo con
para que puedas implementar a tu conexion a internet: sin limites ni horarios.
praxis las principales estrategias de

diseno y gestion de la informacion”

Trabajaras en las caracteristicas de
posicion central de la estadistica descriptiva
unidimensional, focalizandose en la
exploracion optimizada y precisa de datos.

El programa incluye en su cuadro docente a profesionales del sector que vierten en
esta capacitacion la experiencia de su trabajo, ademas de reconocidos especialistas
de sociedades de referencia y universidades de prestigio.

Su contenido multimedia, elaborado con la Ultima tecnologia educativa, permitira
al profesional un aprendizaje situado y contextual, es decir, un entorno simulado

gue proporcionara una capacitacion inmersiva programada para entrenarse ante
situaciones reales.

El disefo de este programa se centra en el Aprendizaje Basado en Problemas,
mediante el cual el profesional debera tratar de resolver las distintas situaciones
de practica profesional que se le planteen a lo largo del curso académico. Para ello,
contara con la ayuda de un novedoso sistema de videos interactivos realizados por
reconocidos expertos.
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Objetivos

El plan de estudios de este Master Titulo Propio ha sido disefiado con el objetivo de que
el egresado que acceda a él pueda especializarse de manera garantizada en el ambito
Estadistico, concretamente en el dominio de las principales técnicas de estimacion

y regresion. Para ello contara con todo el mejor material, asi como con la tecnologia
académica mas vanguardista e innovadora del sector universitario actual. Asi, trabajara
para alcanzar sus metas profesionales mas ambiciosas a través de una capacitacion
que le proporcionara todo lo necesario para conseguirlo en tan solo 12 meses.
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Sean cuales sean tus objetivos, TECH
pondra a tu disposicion todo lo que
necesitas para no solo conseguirlos,
sino superarlos en menos de 12 meses”
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Objetivos generales

* Entender los algoritmos informaticos utilizados para gestionar una base de
datos y el lenguaje SQL

* Evaluar de manera critica y con criterios de calidad el trabajo realizado
+ Realizar operaciones béasicas relacionadas con depuracion de la informacion
+ Utilizar las fuentes de informacién adecuadas para cada tipo de estudio aplicado

* Manejar el software estadistico necesario para la resolucion de problemas
de inferencia estadistica

Una experiencia académica que te
proporcionara las claves para dominar
los procedimientos para la construccion
de estimadores en base a las técnicas
estadisticas mas innovadoras”

Objetivos especificos

Mddulo 1. Azar y probabilidad
* Aplicar las técnicas del célculo de probabilidades

+ Conocer las variables aleatorias usuales

¢ Construir modelos elementales

* Saber utilizar los teoremas limites (leyes de los grandes nimeros y teorema central
del limite)

Mddulo 2. Descripcion y exploracién de datos
* Conocer las técnicas descriptivas y exploratorias aplicadas a resumir la informacion
contenida en los conjuntos de datos experimentales

* Representar grafica y numéricamente conjuntos de datos univariantes y bivariantes
¢ Interpretar los resultados y las graficas en el contexto de los datos
+ Utilizar el uso de software estadistico para manipular datos, realizar analisis descriptivo
y graficas
Mddulo 3. Bases de Datos: diseiio y gestion
+ Gestionar una base de datos
+ |dentificar correctamente los tipos de datos y de medidas

+ |dentificar las ventajas y los inconvenientes de internet como fuente importante
de informacion en estadistica



Mddulo 4. Estimacion |
+ Conocer los métodos de inferencia estadistica: estimacion

* Aplicar el "pensamiento estadistico” y tener capacidad para enfrentarse a las
distintas etapas de un estudio estadistico (desde el planteamiento del problema
hasta la exposicion de resultados)

Mdédulo 5. Estimacion Il
+ Conocer los métodos de inferencia estadistica: contraste de hipotesis
* Elegir y utilizar el método de estimacion mds adecuado en una investigacion en funcion
de los objetivos de esta
Médulo 6. Matematicas con ordenador
+ Conocer diferentes programas para el estudio de la estadistica
+ Ser capaz de desarrollar estudio e informes estadisticos en diferentes programas
+ Conocer los diferentes tipos de funciones que utilizan los diferentes programas
* Utilizar y elegir el mejor programa en cada caso del estudio estadistico para la ayuda
de la reflexion y conclusion de los datos estadisticos
Médulo 7. Métodos de prediccion lineal
+ Introducir al alumnado a los modelos lineales
+ Estudiar, comprender y aplicar el modelo de Regresion lineal simple

+ Estudiar, comprender y aplicar el modelo de Regresion lineal multiple

Objetivos | 11 techn

Mddulo 8. Técnicas estadisticas multivariantes |
¢ Estudiar y determinar la verdadera dimension de la informacion multivariante

+ Relacionar variables cualitativas

¢ Clasificar individuos en grupos establecidos con anterioridad en base
a informacion multivariante

* Formar grupos de individuos con caracteristicas similares

Mddulo 9. Técnicas estadisticas multivariantes Il
* Adquirir los fundamentos conceptuales y practicos para llevar a cabo analisis de datos
cualitativos multivariantes

+ Aplicar el software especifico para resolver cada uno de estos problemas

Méddulo 10. Técnicas avanzadas de prediccion
+ Estudiar, comprender y aplicar métodos de prediccion especificos para una o0 mas
variables en aquellas situaciones para las que los métodos tradicionales ofrecen
problemas de caracter tedrico o la solucion que proporcionan los mismos no es
suficientemente satisfactoria
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Competencias

Gracias a la inclusion de casos de uso en el contenido de este Master Titulo Propio, el
egresado podra trabajar activamente en el perfeccionamiento de sus competencias
profesionales, adaptando su perfil a los requisitos de la industria estadistica actual. Asi,
podra aplicar las técnicas y estrategias que incluye el temario, resolviendo situaciones
extraidas del contexto laboral. Es, por lo tanto, una oportunidad académica unica

para acceder a una capacitacion que no solo le proporcionara los conocimientos mas
especializados sobre este ambito, sino que le dara las claves para dominarlo a través

de una praxis del maximo nivel.
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A través del contraste de hipotesis,
perfeccionaras tus competencias
en el manejo de los principales
meétodos de inferencia estadistica”
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Competencias generales

+ Adquirir un conocimiento amplio y especializado sobre las técnicas estadisticas actuales
y su aplicacion en la ingenieria moderna

* Desarrollar las habilidades necesarias para dominar las principales
herramientas de uso para el desarrollo de algoritmos estadisticos aplicables
al ambito informatico

* Conocer al detalle los softwares mas utilizados en la estadistica digital actual
y dominar su uso en base a las tendencias del mercado

* Generar en el egresado un manejo exhaustivo de las técnicas de estimacion
y exploracion de datos estadisticos

¢ Te gustaria implementar a tus
habilidades nociones de HTML y CSS
para la estructuracion y disefio de
paginas webs? Con este Master Titulo
Propio podras hacerlo gracias al
apartado especifico dedicado a ello

N

N
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Competencias especificas

+ Conocer al detalle los diferentes modelos probabilisticos actuales y su aplicacion en
el ambito de la ingenieria, sus caracteristicas principales y las ventajas y desventajas
de suuso

+ Desarrollar un conocimiento especializado sobre la estadistica descriptiva
unidimensional y bidimensional

* Manejar a la perfeccion las principales Bases de Datos econémicos y estadisticos,
asi como los sistemas de informacién mas utilizados en este ambito

+ Adquirir un conocimiento amplio y exhaustivo sobre la distribucion y las propiedades
de los estimadores

+ Manejar los distintos tipos de contrastes de hipdtesis y su relacion entre los intervalos
de confianza

+ Ampliar sus habilidades en el manejo de las matematicas con ordenador a
través de la introduccion a Matlab, LaTex, R, Sage y SAS
+ Implementar a su praxis profesional las principales caracteristicas de los métodos
de prediccion lineal
+ Conocer al detalle los ultimos avances relacionados con las técnicas
estadisticas multivariantes
+ Dominar el uso del andlisis estratificado en tablas 2x2, asi como la
formulacion de problemas en modelos loglineales

+ Adquirir un manejo exhaustivo de las principales técnicas de regresion en base a los
Ultimos avances que se hayan realizado en el ambito de la Ingenieria Informatica
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Estructura y contenido

El Master Titulo Propio en Técnicas Estadisticas esta compuesto por 1.800 horas del
mejor contenido tedrico, practico y adicional, este Ultimo presentado en diferentes
formatos: casos de uso, lecturas complementarias, ejercicios de autoconocimiento,
articulos de investigacion, noticias, resimenes dinamicos y videos al detalle de cada
unidad. Todo ello estara disponible en el Campus Virtual desde el comienzo de la
actividad académica y podra ser descargado en cualquier dispositivo con conexion a
internet. De esta manera, el egresado podra consultar el material siempre que quiera'y
lo necesite, incluso, cuando haya culminado los 12 meses de capacitacion.
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El empleo de la metodologia Relearning para el
desarrollo del contenido de este programa te
permitira ahorrar horas de estudios sin renunciar
a una capacitacion exhaustiva del maximo nivel”
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Médulo 1. Azar y probabilidad 1.5.  Distribuciones discretas

1.5.1. Distribucion degenerada

1.1. Modelos probabilisticos ST
1.5.2.  Distribucion uniforme sobre n puntos

1.1.1.  Introduccion
, ! 1.5.3.  Distribucion de Bernouilli

1.1.2.  Fendmenos aleatorios

1.1.3.  Espacios de probabilidad

1.1.4. Propiedades de la probabilidad

1.1.5.  Combinatoria

1.5.4.  Distribucion binomial

1.5.5.  Distribucion de Poisson

1.5.6.  Distribucion binomial negativa
1.2.  Probabilidad condicionada 157, Distribucion geometrica
1.5.8.  Distribucion hipergeométrica

1.2.1.  Definicion de probabilidad condicionada
1.6.  Distribucion normal

1.2.2.  Independencia de sucesos 161 Introduceis
1.2.3.  Propiedades de la independencia de sucesos o1 Intreduceion
1.2.4. Laformula de la probabilidad total

1.2.5.  Laformula de Bayes

1.6.2.  Caracteristicas de una distribucion normal
1.6.3.  Representacion de una distribucion normal

. ' -, . 1.6.4.  Aproximacion de una binomial por una normal
1.3.  Variables aleatorias unidimensionales

1.3.1.  Concepto de variable aleatoria unidimensional 17 Ouas distribuciones continuas

: ) . 1.7.1.  Distribucion uniforme
1.3.2.  Operaciones con variables aleatorias S
1.7.2.  Distribucion gamma
1.7.3.  Distribucion exponencial
1.7.4.  Distribucion beta

1.8.  Variable aleatoria bidimensional

1.3.3.  Funcion de distribucion de una variable aleatoria unidimensional. Propiedades
1.3.4.  Variables aleatoria discreta, continua y mixta
1.3.5.  Transformaciones de variables aleatorias

1.4.  Caracteristicas de las variables aleatorias unidimensionales

1.41. Esperanza matematica. Propiedades del operador esperanza 181 Introduccion

) . 1.8.2. Variableal ional
1.42.  Momentos respecto al origen. Momentos respecto a la media 8 ariable aleatoria bidimensiona

: 1.8.3.  Variable aleatoria bidimensional discreta. Funcion de masa
1.4.3. Relaciones entre momentos

144, Medidas de posicion, dispersion y forma 1.8.4.  Variable aleatoria bidimensional continua. Funcion de densidad

145, Teorema de Chebychev 1.9.  Distribuciones variables aleatoria bidimensional

1.9.1.  Funcion de distribucion conjunta. Propiedades
1.9.2.  Distribuciones marginales

1.9.3.  Distribuciones condicionadas

1.9.4. Variables aleatorias independientes
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1.10. Leyes de los grandes nimeros y Teorema Central del Limite
1.70.1. Sucesiones de variables aleatorias

1.10.2. Convergencia de sucesiones de variables aleatorias. Relaciones entre los
distintos tipos de convergencia

1.10.2.1. Convergencia puntual
1.10.2.2. Convergencia casi segura
1.10.2.3. Convergencia en probabilidad
1.10.2.4. Convergencia en ley o en distribucion
1.10.3. Leyes de los Grandes Numeros
1.10.4. Problema central del limite clasico

Médulo 2. Descripcion y exploracion de datos

2.1, Introduccion a la estadistica
2.1.1.  Conceptos basicos de estadistica
2.1.2.  Objetivo del andlisis exploratorio de datos o estadistica descriptiva
2.1.3.  Tipos de variables y escalas de medida
2.1.4.  Redondeos y notacion cientifica
2.2, Resumen de datos estadisticos
2.2.1. Distribuciones de frecuencias: tablas
2.2.2.  Agrupamiento en intervalos
2.2.3.  Representaciones graficas
2.2.4. Diagrama diferencial
2.2.5. Diagrama integral
2.3. Estadistica descriptiva unidimensional
2.3.1. Caracteristicas de posicion central: media, mediana, moda
2.3.2.  Otras caracteristicas de posicion: cuartiles, deciles y percentiles

2.3.3. Caracteristicas de dispersion: varianza y desviacion tipica (muestrales y
poblacionales), rango, rango inter-cuartil

2.3.4.  Caracteristicas de dispersion relativa
2.3.5.  Puntuaciones tipificadas
2.3.6. Caracteristicas de forma: simetria y curtosis
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2.4, Complementos en el estudio de una variable 2.10. Introduccion a las series temporales
2.4.1.  Andlisis exploratorio: diagrama de caja y otros graficos 2.10.1. Series temporales
2.4.2.  Transformacion de variables 2.10.2. Proceso estocastico
2.4.3.  Otras medias: geométrica, armonica, cuadratica 2.10.2.1. Procesos estacionarios
2.4.4.  Ladesigualdad de Chebyshev 2.10.2.2. Procesos no estacionarios
2.5.  Estadistica descriptiva bidimensional 2.10.3. Modelos
2.51. Distribuciones de frecuencias bidimensionales 2.10.4. Aplicaciones

2.52. Tablas estadisticas de doble entrada. Distribuciones marginales y condicionadas
2.5.3.  Conceptos de independencia y dependencia funcional

Mddulo 3. Bases de Datos: disefio y gestion

2.5.4.  Representaciones graficas 3.1.  Introduccion a las Bases de Datos
2.6.  Complementos en el estudio de dos variables 3.1.1. ¢Qué es una Base datos?
2.6.1. Caracteristicas numéricas de una distribucion bidimensional 3.1.2.  Historia de los sistemas de Bases de Datos
2.6.2.  Momentos conjuntos, marginales y condicionados 3.2.  Sistema de informacion y Bases de Dato
2.6.3.  Relacion entre medidas marginales y condicionales 3.21.  Conceptos
2.7. Regresion 3.2.2.  Caracteristicas
2.7.1.  Linea general de regresion 3.2.3.  Evolucion de las bases de datos
2.7.2.  Curvas de regresion 3.3.  Definiciony caracteristicas de un sistema gestor de Bases de Datos
2.7.3.  Ajuste lineal 3.3.1.  Definicion
2.7.4.  Prediccion y error 3.3.2.  Caracteristicas
2.8.  Correlacion 3.4, Arquitectura de los sistemas gestores de Bases de Datos
2.8.1. Concepto de correlacion 3.4.1.  Arquitecturas centralizadas y cliente-servidor
2.8.2.  Razones de correlacion 3.4.2. Arquitecturas de sistemas servidores
2.83. Coeficiente de correlacion de Pearson 3.4.3.  Sistemas paralelos
2.8.4. Andlisis de la correlacion 3.4.4.  Sistemas distribuidos
2.9.  Correlacion entre atributo 3.4.5. Tipos deredes
2.9.1. Coeficiente de Spearman 3.5, Principales sistemas gestores de Bases de Datos
2.9.2. Coeficiente Kendall 3.5.1.  Tipos de SGBD

2.9.3. Chicuadrado



3.6.

3.7.

3.8.

3.9.

3.10.

Desarrollo de aplicaciones de Bases de Datos

3.6.1.
3.6.2.
3.6.3.
3.6.4.
3.6.5.
3.6.6.

Interfaces web para bases de datos
Ajuste del rendimiento

Pruebas de rendimiento
Normalizacion

Comercio electronico

Sistema Heredados

Etapas de disefio de Bases de Datos

3.7.1.
3.7.2.
3.7.3.

Disefio conceptual
Disefio légico
Disefio de aplicaciones

Implementacion de la Base de Dato

3.8.1.
3.8.2.
3.8.3.
3.8.4.
3.8.5.

Lenguaje de consulta estructurado (SQL)
Procesamiento de datos

Consulta de datos

Gestion de la Base de Datos con SQL
Trabajando con Bases de Datos SQLite

Nociones de HTML y expresiones regulares

3.9.1.
3.9.2
3.9.3.
3.9.4.

Estructura y codigo de una pagina web

Etiquetas y atributos HTML y CSS

Busqueda de textos con expresiones regulares
Caracteres especiales, conjuntos, grupos y repeticiones

Recopilacion y almacenamiento de datos de paginas web

3.10.1.
3.10.2.
3.10.3.
3.10.4.
3.10.5.
3.10.6.

Introduccion a las herramientas de Web Scraping

Programacion de herramientas de Web Scraping en Python

Busqueda y obtencion de informacion con expresiones regulares
Busqueda y obtencion de informacion con Beautiful Soup
Almacenamiento en bases de datos

Exportacion de resultados en ficheros de valores separados por comas

41.

4.2.

4.3.

4.4.

4.5.

4.6.
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Modulo 4. Estimacion |

Introduccion a la inferencia estadistica
4.1.1.  ;Qué es lainferencia estadistica?
41.2. Ejemplos

Conceptos generales

4.2.1.  Poblacion

4.2.2.  Muestra

4.2.3.  Muestreo

424, Parametro

Clasificacion de la inferencia estadistica
4.31. Paramétrica

4.3.2.  No paramétrica

4.3.3. Enfoque cldsico

4.3.4.  Enfoque bayesiano

Objetivo de la inferencia estadistica

4471 ;Qué objetivos?

4.4.2.  Aplicaciones de la inferencia estadistica
Distribuciones asociadas a la normal
4.51. Chi-Cuadrado

452 T-Student

453. F-Snedecor

Introduccion a la estimacion puntual
4.6.1.  Definicién de muestra aleatoria simple
4.6.2. Espacio muestral

4.6.3. Estadisticoy estimador

46.4. Ejemplos
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4.7.

4.8.

4.9.

4.10.

Propiedades de los estimadores

4.7.1.  Suficiencia y completitud

4.7.2.  Teorema de factorizacion

4.7.3. Estimador insesgado y asintéticamente insesgado

4.7.4.  Error cuadratico medio

47.5. Eficiencia

4.7.6. Estimador consistente

4.7.7. Estimacion de la media, varianza y proporcion de una poblacion

Procedimientos para la construccion de estimadores

4.8.1. Método de los momentos

4.8.2.  Método de maxima verosimilitud

4.8.3. Propiedades de los estimadores de maxima verosimilitud

Introduccion a la estimacion por intervalos

4.9.1.  Introduccion definicion de intervalo de confianza

4972. Método de la cantidad pivotal

Tipos de intervalos de confianza y sus propiedades

4.10.7. Intervalos de confianza para la media de una poblacion

4.10.2. Intervalo de confianza para la varianza de una poblacién

4.10.3. Intervalo de confianza para una proporcion

4.10.4. Intervalos de confianza para la diferencia de medias poblacionales. Poblaciones
normales independientes. Muestras pareadas

4.10.5. Intervalo de confianza para el cociente de varianzas de dos poblaciones
normales independientes

4.10.6. Intervalo de confianza para la diferencia de proporciones de dos poblaciones
independiente

4.10.7. Intervalo de confianza para un parametro basado en su estimador de maxima
verosimilitud

4.10.8. Utilizacion de un intervalo de confianza para rechazar o no hipdtesis

Modulo 5. Estimacion I

5.1.

5.2.

5.3.

5.4.

5.5.

5.6.

Introduccion al Contraste de hipotesis

51.1. Planteamiento del problema
5.1.2.  Hipdtesis nulay alternativa
51.3. Estadistico del contraste
51.4. Tipos de error

5.1.5.  Nivel de significacion

5.1.6.  Region critica. p-valor

5.1.7. Potencia

Tipos de contrastes de hipdtesis

5.2.1.  Contraste de razén de verosimilitud

52.2.  Contrastes sobre medias y varianzas en poblaciones normales
52.3. Contrastes sobre proporciones

52.4. Relacion entre intervalos de confianza y contrastes de hipotesis

Introduccion a la inferencia Bayesiana

5.3.1.  Distribuciones a priori

5.3.2.  Distribuciones conjugadas

5.3.3.  Distribuciones de referencia

Estimacion Bayesiana

5.41. Estimacion puntual

5.4.2. Estimacion de una proporcion

5.4.3. Estimacion de la media en poblaciones normales
5.4.4. Comparacion con los métodos clasicos

Introduccion a la inferencia estadistica no paramétrica

551. Meétodos estadisticos no paramétricos: conceptos

5.5.2. Utilizacion estadistica no paramétrica

Inferencia no paramétrica en comparacion con inferencia paramétrica

5.6.1.  Diferencias entre las inferencias



5.7.

5.8.

5.9.

Contraste de bondad de ajuste

5.7.1.  Introduccion

5.7.2.  Meétodos graficos

5.7.3.  Contraste de la ecuacion de bondad de ajuste

5.7.4. Contraste de Kolmogorov-Smirnov

5.7.5.  Contrastes de normalidad

Contraste de independencia

5.8.1. Introduccion

5.8.2. Contrastes de aleatoriedad. Contraste de rachas

5.8.3. Contrastes de independencia en muestras pareadas
5.8.3.1. Contraste de Kendall
5.8.3.2. Contraste de los rangos de Spearman
5.8.3.3. Contraste Chi-Cuadrado de independencia
5.8.3.4. Generalizacion del contraste Chi-Cuadrado

5.8.4. Contrastes de independencia en k muestras relacionadas
5.8.4.1. Generalizacion del contraste Chi-Cuadrado
5.8.4.2. Coeficiente de concordancia de Kendall

Contraste de posicion

59.1. Introduccion

59.2.  Contrastes de posicion para una muestra y muestras pareadas
5.9.2.1. Test de los signos para una muestra. Test de la Mediana
5.9.2.2. Test de los signos para muestras pareadas
5.9.2.3. Test de Wilcoxon de rangos signados para una muestra
5.9.2.4. Test de Wilcoxon de rangos signados para muestras pareadas

59.3. Contrastes de posicion para dos muestras independientes
5.9.3.1. Test de Wilcoxon-Mann-Whitney
5.9.3.2. Test de la Mediana
5.9.3.3. Contraste Chi-Cuadrado

59.4. Contrastes de posicion para k muestras independientes
5.9.4.1. Test de Kruskal-Wallis
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59.5. Contrastes de posicion para k muestras relacionadas
5.9.5.1. Test de Friedman
5.9.5.2.Q de Cochran
5.9.5.3. W de Kendall

510. Contraste de homogeneidad

5.10.1. Contrastes de homogeneidad para 2 muestras independientes
5.10.1.1. Contraste de Wald-Wolfowitz
5.10.1.2. Contraste de Kolmogorov-Smirnov
5.10.1.3. Contraste Chi-Cuadrado

Modulo 6. Matematicas con ordenador

6.1.

6.2.

6.3.

6.4.

6.5.

Introduccion a Matlab

6.1.1.  ;Qué es Matlab?

6.1.2.  Principales funciones y comandos de Matlab
6.1.3.  Aplicaciones estadisticas en Matlab

Algebra lineal en Matlab

6.2.1.  Conceptos de algebra lineal

6.2.2.  Principales funciones y comandos

6.2.3.  Ejemplos

Series numéricas y funcionales en Matlab

6.3.1.  Conceptos de series numéricas y funcionales
6.3.2.  Principales funciones y comandos

6.3.3.  Ejemplos

Funciones de una y varias variables en Matlab

6.4.1.  Conceptos de funciones de una y varias variables
6.4.2.  Principales funciones y comandos

6.43. Ejemplos

Introduccion a LaTex

6.5.1. iQuéeslLaTex?

6.5.2.  Principales funciones y comandos de LaTex
6.5.3. Aplicaciones estadisticas en LaTex
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6.6.

6.7.

6.8.

6.9.

6.10.

Mddulo 7. Métodos de prediccion lineal

7.1,

Introduccion a R

6.6.1.
6.6.2.
6.6.3.

;Qué es R?
Principales funciones y comandos de R
Aplicaciones estadisticas en R

Introduccion a Sage

6.7.1.
6.7.2.
6.7.3.

¢Qué es Sage?
Principales funciones y comandos de Sage
Aplicaciones estadisticas en Sage

Introduccion al sistema operativo Bash

6.8.1.
6.8.2.
6.8.3.

¢Qué es Bash?
Principales funciones y comandos de Bash
Aplicaciones estadisticas en Bash

Introduccion a Phyton

6.9.1.
6.9.2.
6.9.3.

¢ Qué es Phyton?
Principales funciones y comandos de Phyton
Aplicaciones estadisticas en Phyton

Introduccion a SAS
6.10.1. ¢Qué es SAS?
6.10.2. Principales funciones y comandos de SAS

6.10.3. Aplicaciones estadisticas en SAS

El modelo de regresion lineal simple

7.1.70.

71.2.
7.1.3.
7.1.4.

Introduccion a los modelos de regresion y pasos previos en la regresion simple:
exploracion de los datos

Modelo
Hipdtesis
Parametros

7.2.

7.3.

7.4.

7.5.

7.6.

Estimacion y contrastes de la regresion lineal simple
7.2.1.  Estimacion puntual de los parametros del modelo
7.2.1.1. Método de minimos cuadrados
7.2.1.2. Los estimadores de maxima verosimilitud
7.2.2.  Inferencia sobre los parametros del modelo bajo las hipotesis de Gauss-Markov
7.2.2.1. Intervalos
7.2.2.2. Test

7.2.3.  Intervalo de confianza para la respuesta media e intervalo de prediccion de
nuevas observaciones

7.2.4.
7.2.5.
Diagnosis y validacion del modelo de regresion lineal simple

7.3.1.  Andlisis de la varianza (ANOVA) del modelo de regresion simple
7.3.2.  Diagndsticos del modelo

Inferencias simultaneas en la regresion simple
Bandas de confianza y de prediccion

7.3.2.1. Evaluacion gréfica de la linealidad y verificacion de las hipdtesis mediante
el andlisis de los residuos

7.3.2.2. Test de falta de ajuste lineal
El modelo de regresion lineal multiple

7.4.1.  Exploracion de los datos con herramientas de visualizacion multidimensional
7.4.2.  Expresion matricial del modelo y los estimadores de los coeficientes
7.4.3. Interpretacion de los coeficientes del modelo multiple

Estimacion y contrastes de la regresion lineal multiple

7.5.1.  Leyes de los estimadores de los coeficientes, de las predicciones y de los
residuos

7.5.2.  Aplicacion de las propiedades de las matrices idempotentes

7.5.3. Inferencia en el modelo lineal multiple

7.54.  Anova del modelo

Diagnosis y validacion del modelo de regresion lineal multiple

7.6.1.  Testde “ligaduras” para resolver restricciones lineales sobre los coeficientes
7.6.1.1. El principio de la variabilidad incremental
7.6.2.  Andlisis de los residuos

7.6.3.  Transformaciones de Box-Cox



7.7.

7.8.

7.9.

7.10.

El problema de la multicolinealidad

7.7.1.  Deteccion

7.7.2.  Soluciones

Regresion polinomica

7.8.1.  Definicion y ejemplo

7.8.2.  Forma de matriz y calculo de estimaciones
7.8.3. Interpretacion

7.8.4.  Aproximaciones alternativas

Regresion con variable cualitativas

7.9.1.  Variables ficticias en regresion (dummies)
7.9.2.  Interpretacion de los coeficientes

7.9.3.  Aplicaciones

Criterio de seleccion de modelos

7.10.1. El estadistico Cp de Mallows

7.10.2. La validacion cruzada de modelos

7.10.3. La seleccion automatica por pasos

Mddulo 8. Técnicas estadisticas multivariantes |
8.1.

8.2.

8.3.

8.4.

Andlisis factorial

8.1.1.  Introduccion

8.1.2.  Fundamentos del andlisis factorial

8.1.3.  Andlisis factorial

8.1.4. Métodos de rotacién de factores e interpretacion del andlisis factorial
Modelizacién analisis factorial

8.2.1. Ejemplos

8.2.2.  Modelizacion en software estadistico

Andlisis de componentes principales

8.3.1. Introduccion

8.3.2.  Andlisis de componentes principales

8.3.3.  Sistematica del analisis de componentes principales
Modelizacién analisis de componentes principales

8.4.1. Ejemplos

8.4.2. Modelizacion en software estadistico

8.5.

8.6.

8.7.

8.8.

8.9.

8.10.
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Analisis de correspondencia

8.5.1. Introduccion

8.5.2. Test deindependencia

8.5.3.  Perfiles fila y perfiles columna

8.5.4.  Andlisis de la Inercia de una nube de puntos
8.5.5.  Andlisis de correspondencias multiple
Modelizacién andlisis de correspondencia

8.6.1.  Ejemplos

8.6.2.  Modelizacién en software estadistico
Andlisis discriminante

8.7.1. Introduccion

8.7.2. Reglas de decision para dos grupos

8.7.3.  Clasificacion sobre varias poblaciones
8.7.4.  Analisis candnico discriminante de Fisher
8.7.5.  Eleccion de variables: procedimiento Forward y Backward
8.7.6.  Sistematica del anélisis discriminante
Modelizacion analisis discriminante

8.8.1. Ejemplos

8.8.2.  Modelizacion en software estadistico
Andlisis Cluster

8.9.1. Introduccion

8.9.2.  Medidas de distancia y similitud

8.9.3.  Algoritmos de clasificacion jerarquica

8.9.4.  Algoritmos de clasificacion no jerarquica
8.9.5.  Procedimientos para determinar el nimero adecuado de grupos
8.9.6.  Caracterizacion de los Clusteres

8.9.7.  Sistematica del anélisis Cluster
Modelizacion analisis Cluster

8.10.1. Ejemplos

8.10.2. Modelizacion en software estadistico



teCh 26 | Estructura y contenido

Madulo 9. Técnicas estadisticas multivariantes I|

9.1.  Introduccion

9.2.  Escala nominal
9.2.1. Medidas de asociacion para tablas 2x2
9.2.1.1. Coeficiente Phi
9.2.1.2. Riesgo relativo
9.2.1.3. Razon de productos cruzados (odds ratio)
9.2.2. Medidas de asociacion para tablas IxJ
9.2.2.1. Coeficiente de contingencia
9.2.2.2.V de Cramer
9.2.2.3. Lambdas

9.2.2.4. Tau de Goodman y Kruskal
9.2.2.5. Coeficiente de incertidumbre
9.2.3.  ElCoeficiente Kappa
9.3.  Escala ordinal
9.3.1.  Coeficientes Gamma
9.3.2. Tau-by Tau-c de Kendall
9.33.  DdeSommers 3
9.4.  Escala de intervalo o de razén
9.41. Coeficiente Eta
9.42. Coeficientes de correlacion de Pearson y de Spearman

9.5, Andlisis estratificado en tablas 2x2
9.5.1.  Andlisis estratificado
9.5.2.  Andlisis estratificado en tablas 2x2

9.6. Formulacién del problema en modelos loglineales
9.6.1.  El'modelo saturado para dos variables
9.6.2.  El'modelo saturado general
9.6.3.  Otros tipos de modelos
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9.7.  Elmodelo saturado 10.3. Regresion sobre componentes principales
9.7.1.  Cadlculo de los efectos 10.3.1. Definicion
9.7.2. Bondad del ajuste 10.3.2. Propiedades
9.7.3.  Prueba de los k efectos 10.3.3. Ejemplos
9.7.4.  Prueba de asociacion parcial 10.4. Regresion RRR

9.8.  Elmodelo Jerarquico 10.4.1. Definicion
9.81. Elmétodo Backward 10.4.2. Propiedades

9.9.  Modelos de respuesta probit 10.4.3. Ejemplos
9.9.1.  Formulacion del problema 10.5. Regresion Ridge
9.9.2. Estimacion de los parametros 10.5.1. Definicién
9.9.3. Prueba de bondad de ajuste ji-cuadrado 10.5.2. Propiedades
9.9.4.  Prueba de paralelismo para grupos 10.5.3. Ejemplos
9.9.5. Estimacion de la dosis necesaria para obtener una determinada proporcién de 10.6. Regresion Lasso

respuesta 10.6.1. Definicién

9.10. Regresion logistica binaria 10.6.2. Propiedades
9.10.1. Formulacion del problema 10.6.3. Ejemplos
9.10.2. Variables cualitativas en la regresion logistica 10.7. Regresion Elasticnet
9.10.3. Seleccion de las variables 10.7.1. Definicidn
9.10.4. Estimacion de los parametros 10.7.2. Propiedades
9.10.5. Bondad del ajuste 10.7.3. Ejemplos
9.10.6. Clasificacion de los individuos 10.8. Modelos de prediccién no lineal

9.10.7. Prediccion 10.8.1. Modelos de regresion no lineales

Médulo 10. Técnicas avanzadas de prediccién 10.8.2. Minimos cuadrados no lineales

10.8.3. Transformacion a un modelo lineal
10.1.  El'modelo general de regresion lineal 10.0.

10.1.1. Definicion
10.1.2. Propiedades
10.1.3. Ejemplos

Estimacion de parametros en un sistema no lineal
10.9.1. Linealizacion
10.9.2. Otros métodos de estimacion de parametros

10.9.3. Valores iniciales
10.2. Regresién de minimos cuadrados parciales

10.2.1. Definicion
10.2.2. Propiedades
10.2.3. Ejemplos

10.9.4. Programas de computo
10.10. Inferencia estadistica en regresion no lineal
10.10.7. La inferencia estadistica en la regresién no lineal
10.10.2. Validacién de la inferencia aproximada
10.10.3. Ejemplos
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Metodologia de estudio

TECH es la primera universidad en el mundo que combina la metodologia de los
case studies con el Relearning, un sistema de aprendizaje 100% online basado en la
reiteracion dirigida.

Esta disruptiva estrategia pedagdgica ha sido concebida para ofrecer a los
profesionales la oportunidad de actualizar conocimientos y desarrollar competencias
de un modo intensivo y riguroso. Un modelo de aprendizaje que coloca al estudiante en
el centro del proceso académico y le otorga todo el protagonismo, adaptandose a sus
necesidades y dejando de lado las metodologias mas convencionales.
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TECH te prepara para afrontar nuevos retos en
entornos inciertos y lograr el €xito en tu carrera”
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El alumno: la prioridad de todos los programas de TECH

En la metodologia de estudios de TECH el alumno es el protagonista absoluto.

Las herramientas pedagdgicas de cada programa han sido seleccionadas teniendo
en cuenta las demandas de tiempo, disponibilidad y rigor académico que, a dia de
hoy, no solo exigen los estudiantes sino los puestos mas competitivos del mercado.

Con el modelo educativo asincronico de TECH, es el alumno quien elige el tiempo que
destina al estudio, como decide establecer sus rutinas y todo ello desde la comodidad
del dispositivo electronico de su preferencia. El alumno no tendra que asistir a clases
en vivo, a las que muchas veces no podra acudir. Las actividades de aprendizaje las
realizara cuando le venga bien. Siempre podra decidir cuando y desde donde estudiar.

En TECH NO tendras clases en directo
(a las que luego nunca puedes asistir)”
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Los planes de estudios mas exhaustivos a nivel internacional

TECH se caracteriza por ofrecer los itinerarios académicos mas completos del entorno
universitario. Esta exhaustividad se logra a través de la creacion de temarios que

no solo abarcan los conocimientos esenciales, sino también las innovaciones mas
recientes en cada area.

Al estar en constante actualizacion, estos programas permiten que los estudiantes
se mantengan al dia con los cambios del mercado y adquieran las habilidades mas
valoradas por los empleadores. De esta manera, quienes finalizan sus estudios en
TECH reciben una preparacion integral que les proporciona una ventaja competitiva
notable para avanzar en sus carreras.

Y ademas, podran hacerlo desde cualquier dispositivo, pc, tableta o smartphone.

El modelo de TECH es asincronico,
de modo que te permite estudiar con
tu pc, tableta o tu smartphone donde
quieras, cuando quieras y durante el
tiempo que quieras”
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Case studies o Método del caso

El método del caso ha sido el sistema de aprendizaje mas utilizado por las
mejores escuelas de negocios del mundo. Desarrollado en 1912 para que los
estudiantes de Derecho no solo aprendiesen las leyes a base de contenidos
tedricos, su funcion era también presentarles situaciones complejas reales.
Asi, podian tomar decisiones y emitir juicios de valor fundamentados sobre
como resolverlas. En 1924 se establecié como método estandar de ensefianza
en Harvard.

Con este modelo de ensefianza es el propio alumno quien va construyendo su
competencia profesional a través de estrategias como el Learning by doing o
el Design Thinking, utilizadas por otras instituciones de renombre como Yale o
Stanford.

Este método, orientado a la accion, sera aplicado a lo largo de todo el itinerario
académico que el alumno emprenda junto a TECH. De ese modo se enfrentara
a multiples situaciones reales y debera integrar conocimientos, investigar,
argumentar y defender sus ideas y decisiones. Todo ello con la premisa de
responder al cuestionamiento de como actuaria al posicionarse frente a
eventos especificos de complejidad en su labor cotidiana.




Método Relearning

En TECH los case studies son potenciados con el mejor método de
ensefanza 100% online: el Relearning.

Este método rompe con las técnicas tradicionales de ensefianza para
poner al alumno en el centro de la ecuacion, proveyéndole del mejor
contenido en diferentes formatos. De esta forma, consigue repasar

y reiterar los conceptos clave de cada materia y aprender a aplicarlos
en un entorno real.

En esta misma linea, y de acuerdo a multiples investigaciones
cientificas, la reiteracion es la mejor manera de aprender. Por eso,
TECH ofrece entre 8 y 16 repeticiones de cada concepto clave dentro
de una misma leccion, presentada de una manera diferente, con

el objetivo de asegurar que el conocimiento sea completamente
aflanzado durante el proceso de estudio.

El Relearning te permitira aprender con menos
esfuerzo y mas rendimiento, implicandote mas
en tu especializacion, desarrollando el espiritu
critico, la defensa de argumentos y el contraste
de opiniones: una ecuacion directa al éxito.
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learning
from an
expert
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Un Campus Virtual 100% online con los mejores
recursos didacticos

Para aplicar su metodologia de forma eficaz, TECH se centra en proveer a los
egresados de materiales didacticos en diferentes formatos: textos, videos
interactivos, ilustraciones y mapas de conocimiento, entre otros. Todos ellos,
disefiados por profesores cualificados que centran el trabajo en combinar
casos reales con la resolucion de situaciones complejas mediante simulacion,
el estudio de contextos aplicados a cada carrera profesional y el aprendizaje
basado en la reiteracion, a través de audios, presentaciones, animaciones,
imagenes, etc.

Y es que las ultimas evidencias cientificas en el ambito de las Neurociencias
apuntan a la importancia de tener en cuenta el lugar y el contexto donde se
accede a los contenidos antes de iniciar un nuevo aprendizaje. Poder ajustar
esas variables de una manera personalizada favorece que las personas
puedan recordar y almacenar en el hipocampo los conocimientos para
retenerlos a largo plazo. Se trata de un modelo denominado Neurocognitive
context-dependent e-learning que es aplicado de manera consciente en esta
titulacion universitaria.

Por otro lado, también en aras de favorecer al maximo el contacto mentor-
alumno, se proporciona un amplio abanico de posibilidades de comunicacion,
tanto en tiempo real como en diferido (mensajeria interna, foros de discusion,
servicio de atencion telefonica, email de contacto con secretaria técnica, chat
y videoconferencia).

Asimismo, este completisimo Campus Virtual permitira que el alumnado

de TECH organice sus horarios de estudio de acuerdo con su disponibilidad
personal o sus obligaciones laborales. De esa manera tendra un control global
de los contenidos académicos y sus herramientas didacticas, puestas en
funcion de su acelerada actualizacion profesional.

La modalidad de estudios online de
este programa te permitira organizar
tu tiempo y tu ritmo de aprendizaje,
adaptandolo a tus horarios”

La eficacia del método se justifica con cuatro logros fundamentales:

. Los alumnos que siguen este método no solo consiguen la asimilacion de

conceptos, sino un desarrollo de su capacidad mental, mediante ejercicios
de evaluacién de situaciones reales y aplicacion de conocimientos.

. El aprendizaje se concreta de una manera solida en capacidades practicas

que permiten al alumno una mejor integracién en el mundo real.

. Se consigue una asimilacién mas sencilla y eficiente de las ideas y conceptos,

gracias al planteamiento de situaciones que han surgido de la realidad.

. La sensacion de eficiencia del esfuerzo invertido se convierte en un estimulo

muy importante para el alumnado, que se traduce en un interés mayor en los
aprendizajes y un incremento del tiempo dedicado a trabajar en el curso.
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La metodologia universitaria mejor valorada
por sus alumnos

Los resultados de este innovador modelo académico son constatables
en los niveles de satisfaccion global de los egresados de TECH.

La valoracion de los estudiantes sobre la calidad docente, calidad de los
materiales, estructura del curso y sus objetivos es excelente. No en valde,
la institucion se convirtio en la universidad mejor valorada por sus alumnos
segun el indice Global Score, obteniendo un 4,9 de 5.

Accede a los contenidos de estudio desde
cualquier dispositivo con conexion a Internet
(ordenador, tablet, smartphone) gracias a que
TECH esta al dia de la vanguardia tecnologica
y pedagogica.

Podras aprender con las ventajas del acceso

a entornos simulados de aprendizaje y el
planteamiento de aprendizaje por observacion,
esto es, Learning from an expert.
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Asi, en este programa estaran disponibles los mejores materiales educativos, preparados a conciencia:

Material de estudio

>

Todos los contenidos didacticos son creados por los especialistas que van a impartir
el curso, especificamente para él, de manera que el desarrollo didactico sea realmente
especifico y concreto.

Estos contenidos son aplicados después al formato audiovisual que creara nuestra
manera de trabajo online, con las técnicas mas novedosas que nos permiten ofrecerte
una gran calidad, en cada una de las piezas que pondremos a tu servicio.

Practicas de habilidades y competencias

Realizaras actividades de desarrollo de competencias y habilidades especificas en
cada drea tematica. Practicas y dinamicas para adquirir y desarrollar las destrezas
y habilidades que un especialista precisa desarrollar en el marco de la globalizacion
que vivimos.

Restiimenes interactivos

Presentamos los contenidos de manera atractiva y dinamica en pildoras multimedia
que incluyen audio, videos, imagenes, esquemas y mapas conceptuales con el fin
de afianzar el conocimiento.

Este sistema exclusivo educativo para la presentacion de contenidos multimedia
fue premiado por Microsoft como “Caso de éxito en Europa”.

Lecturas complementarias

Articulos recientes, documentos de consenso, guias internacionales... En nuestra
biblioteca virtual tendras acceso a todo lo que necesitas para completar tu capacitacion.

NS
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Case Studies

Completaras una seleccion de los mejores case studies de la materia.
Casos presentados, analizados y tutorizados por los mejores
especialistas del panorama internacional.

Testing & Retesting

Evaluamos y reevaluamos periodicamente tu conocimiento a lo largo del
programa. Lo hacemos sobre 3 de los 4 niveles de la Piramide de Miller.

Clases magistrales e

Existe evidencia cientifica sobre la utilidad de la observacién de terceros expertos.

El denominado Learning from an expert afianza el conocimiento y el recuerdo,
y genera seguridad en nuestras futuras decisiones dificiles.

Guias rapidas de actuacion

TECH ofrece los contenidos mas relevantes del curso en forma de fichas o
gufas rapidas de actuacion. Una manera sintética, practica y eficaz de ayudar al
estudiante a progresar en su aprendizaje.

LI KK
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Titulacion

El Master Titulo Propio en Técnicas Estadisticas garantiza, ademas de la capacitacion
mas rigurosa y actualizada, el acceso a dos diplomas de Master Propio, uno expedido
por TECH Global University y otro expedido por Universidad FUNDEPOS.
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Supera con éxito este programa y recibe tu
titulacion universitaria sin desplazamientos
ni farragosos tramites”
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El programa del Técnicas Estadisticas es el mas completo del panorama académico actual.
A su egreso, el estudiante recibira un diploma universitario emitido por TECH Global University,
y otro por Universidad FUNDEPOS.

Estos titulos de formacién permanente y actualizacion profesional de TECH Global University
y Universidad FUNDEPOS garantizan la adquisicion de competencias en el drea de conocimiento,
otorgando un alto valor curricular al estudiante que supere las evaluaciones y acredite

el programa tras cursarlo en su totalidad.

Este doble reconocimiento, de dos destacadas instituciones universitarias, suponen una doble
recompensa a una formacion integral y de calidad, asegurando que el estudiante obtenga una
certificacion reconocida tanto a nivel nacional como internacional. Este mérito académico le
posicionara como un profesional altamente capacitado y preparado para enfrentar los retos

y demandas en su area profesional.

Titulo: Master Titulo Propio en Técnicas Estadisticas
Modalidad: online

Duracion: 12 meses

Acreditacion: 60 ECTS

UNIVERSIDAD
@FUNDEPOS

Universidad Fundepos Alma Mater

Se confiere el presente Certificado a
Por haber concluido el programa de

Master Titulo Propio en
Técnicas Estadisticas

DadoenSanJosé eldia__de_ de_

LT

Luis Portuguez
Decano

L)
tech .
» university

D/Dfa con de i ificacié ha
con éxito y obtenido el titulo de:

Master Titulo Propio en Técnicas Estadisticas

Se trata de un titulo propio de 1.800 horas de duracion equivalente a 60 ECTS, con fecha de inicio
d y fecha de finalizacién dd .

TECH Global University es una universidad reconocida oficialmente por el Gobierno de Andorra
€131 de enero de 2024, que pertenece al Espacio Europeo de Educacion Superior (EEES)

En Andorra la Vella, a 28 de febrero de 2024

e

Dr. Pedro Navarro lllana

cGdigo inico

Master Titulo Propio en Técnicas Estadisticas

. Distribucion General del Plan de Estudios
Distribucion General del Plan de Estudios

Curso  Materia ECTS  Caracter
Tipo de materia Crédios ECTS
1° Azar y probabilidad 6 0B
Obligatoria (0B) 0 v pret i
optata 0F) N Descripcién y exploracian de datos o8
Précticas Externas (PR) N Bases de datos: disefio y gestién o8
Trabajo Fin de Méster (TFM) N Estimacion | o8

Estimacion Il
Total 60

Matematicas con ordenador
Meétodos de prediccion lineal
Técnicas estadisticas multivariantes |

Técnicas estadisticas multivariantes I

o
&

Técnicas avanzadas de prediccion

% tec A globat

Dr. Pedro Navarro lllana » university

*Apostilla de la Haya. En caso de que el alumno solicite que su diploma de TECH Global University recabe la Apostilla de La Haya, TECH Universidad FUNDEPOS realizard las gestiones oportunas para su obtencion, con un coste adicional.
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Master Titulo Propio
Técnicas Estadisticas

» Modalidad: online

» Duracion: 12 meses

» Titulacion: TECH Universidad FUNDEPOS
» Acreditacion: 60 ECTS

» Horario: a tu ritmo

» Examenes: online




Master Titulo Propio
Tecnicas Estadisticas

Q
te C n universidad
s FUNDEPOS



