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6.6.4. SPARQL 713, FREMIRENE TR
6.65. BENBETFLRAEICHFRTA 714, SDBREITRDERNEAR
6.6.6. ProtégeZEANFER 715 (EHONEYSIERNES
6.7. BXWM 7.1.6. WESFIEEHRE
6.7.1.  BXMBTRFARE 7.1.7.  FINELEER
6.7.2. BXMNA 7.18. EREBFSINEMBIR
6.8. HftAIRRRIRE 72, HUBRERAMALIE
6.8.1. JALC 721, HURAIE
6.82. LKMEF 722, HUESTRIAETMBUERE
6.83. DEE 723, #RFEE
6.84. FUAEK 724, HUERMR
685 ARTEE 125 EEEENTMRE
6.86. Lt 726. DETLENETNRR
6.8.7. DIEHIE 720, AERMEHEE
6.9. FNRFRITHENES 728, RENNWEFRFRTE
69.1. EMZEE 729. ZELENWHAMBELEN
6.9.2. —MNiZiE 73, REW
6.9.3. HmAMZIE 73.1. IDE%
6.9.4. AREELTEZEINXR 732, Cc&F
6.9.5. Prolog: ETF—MEZENERILIT 733. WE)ISGREE
6.10. BYHIEE, ETHIRMNAZNERAS 734, ERS
6101 KIS T4 TSRS
6.10.2. YEIEENIBIN A 741, RABREME
6.103. ETHRMARL 742, BEFNER
6.10.4. MYCIN, ERAZZHHE 743, Kappaliitss
6.10.5. TRARLKMTRNZRME 744, ROCEhZ

6.10.6. ERALHICIE



7.5.

7.6.

T.7.

7.8.

7.9.

7.10.

pae S

751 FNTEHNIERE
752, BEFEFRTEEN
753, IMFEENEX
TREE W4

76.1. EHES
762, (EEBHIREREML
763, REMEFEEE
764, BIIEREMLEEN
Mt A *

7710 BEERVEREES
772 NHEHERE
773, H{ANIFHT
774, DIMHTLEEN
[O]AFELR e M R
781 fEBELM4ET
782, ZELI4EEA
7.83. BiEMET
7.84. [E1)3

7.85.  ZIFMAEMN (SVM) BN
786. BEENE
Bx

791, ERES
79.2.  m=Clustering
793, BEIRNAE
794. EMEX

795. B-IIAEE
796. BERRAE
NAZEMNBAES I (NLP)
7.10.1. EREES
7.10.2. 1BRIEMRE
7.10.3. HERMEDH
7.10.4. BREDTEN

IER 8. FEMLE, Deep LearningBIEHH,

8.1.

8.2.

8.3.

8.4.

8.5.

8.6.

8.7.

8.8.

Deep Learning

811 HREFIRIRE
812 ARANFINA

813. RAFINRMRR

N

821. M
822.
823. ¥
E=

831 WAE
83.2. RREE
833. WHE
B EBEMIRIE

8.4.1. ZEMN&It

842. RBSRZENEE
8.4.3. mIEMEIE

FE—MEE BT

851, RLEILIT

852. IKENE

853, RLLHE

WEREZM 128

86.1. fLiahisE

8.6.2. IRKREMEL

86.3. ERILIENR

AWML FRIEAIN A

8.7.1. BUEREL

872 REMfEE

873. SHILE
MEYHETIIATHE T
8.8.1. EWMHATHIINEE
88.2. HMIREBIATHET
8.83. RUENAZEMXER
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89. fFMAKerasSEIIMLP (ZZ2RH12R)
89.1. MLBEMIEN
8.92. 1BEEE
89.3. &A%
8.10. HAMEMLEBSEL
8.10.1. BUERHLERE
8.10.2. 1RE ¥
8.10.3. MNERIFE

1RIR 9. RE MLY%

9.1. #BERM
9.1.1. BEMMAEAR
9.1.2. FENEE
9.13. MEMAKER
9.2. FlHERHNER
9.2.1. FIFEBF
92.2. FHIEIRER
923. REF
93. itk
931  FEHEEE FREMIEE
9.3.2.  Adam#IRMSpropfitas
9.33. JBE{ifkeEE
9.4, FIEGEFRE
9.4.1. WEFSIREH|
9.42. FIEH
9.43. BM

9.5 A
951 RXIIE
9.5.2. IF#ifk

9.53. iHHIER
9.6. SLFEIEE
9.6.1. 1BEIET
9.6.2. IBMAIITMES LR
963 RIgKI

9.7.

9.8.

9.9.

9.10.

Transfer Learning

9.7.1. FIEBEII
9.7.2. FHIEIREX

9.73. REF

IR 7T

98.1. EGL#H

9.8.2. LZREHIEBEM
9.83. XAF¥iR

Transfer LearningfyS2 Rk A
9.9.1. EITHF
9.9.2. FHEREW

9.93. REF

NSy

9.10.1. LAL

9.10.2. BEERABENL
9.10.3. Dropout

1&R1R 10. A TensorFlowd{ TR 5 E &IF03)1|1 2
10.1.

10.2.

10.3.

10.4.

TensorFlow

10.1.1. fMATensorFlowE

10.1.2. fEMTensorFlowi#{TIEEN)I14R
10.1.3. TensorFlowHRRIERE(E
TensorFlowFINumPy

10.2.1. AT TensorFlowRINumPyit &R
10.2.2. fETensorFlow s EAENumPy4
10.2.3. FT TensorFlowEFHINumPyizE
R E A

10.3.1. fEMTensorFlowtaE B E X iRHY
103.2. IsHER

10.3.3. FEAMUEARHTIIER
TensorFlow RN EF

10.4.1. fEMTensorFlowfyThae

10.4.2. fBRERF)IGERE

10.4.3. FJATensorFlowi{EM L ER



10.5.

10.6.

10.7.

10.8.

10.9.

10.10.

A TensorFlowMEAFIBEIE

10.5.1. R TensorFlownEEiEeE
10.5.2. {EMTensorFlow:#1THUETANE
10.5.3. fEMATensorFlow T E# THUEIRIE
tfdataflz 2% 0

10.6.1. fEfBtfdataAPIETEIRAME
10.6.2. fEfAtfdatatgBEIER

10.6.3. fEfAtfdataAPIIIZRIEEL

TFRecord &zt

10.7.1. {ETFRecord AP TEIER I
10.7.2. fEEfTensorFlow/N#; TFRecord XX 14
10.7.3. fEATFRecord S TIEAL)I4k
KerasTliabI2Z

10.8.1. fEFKerasTRALIZAPI

10.8.2. fEfKerastiEFpipelined €&
10.8.3. {EFKerasTRAMEAPIFITIZAL)IZR
TensorFlow#iEEIE

10.9.1. fBEMATensorFlowEEMNE i
10.9.2. fEfTensorFlow Datasets#{THUIE AL 2
10.9.3. fEMATensorFlow#EE )14 =R
A TensorFlowtiEREF SN B2
10.10.1. S2PRRY AR

10.10.2. FE/ TensorFlowiS R E ¥ M AERF
10.10.3. £ TensorFlowsH# TR Al 2R
10.10.4. EARN AEFETUNER

18R 11. FBAERELWELINRE T BN

11.1.

11.2.

Bl =2 |

11.1.1. M ERIIEE
11.1.2. ITENMEIEL
11.1.3. BfGAEEs
ERE

11.2.1. ERPNENER
11.2.2. D&

11.2.3. BUERER

11.3.

11.4.

115.

11.6.

11.7.

11.8.

11.9.

11.10.

M B U ERKerasSEH L E
11.3.1. PoolingfStriding
11.3.2. Flattening

11.3.3. PoolingZsa!

CNN 2244

11.4.1. VGG-ZR#5

11.4.2. AlexNetZ2#
11.4.3. ResNetZR#4
fEFAKerasSEINCNNResNet
115.1. NEAEL

1152. WAREX

1153, BHEX
fEAFIZRRIKerastiE R
11.6.1. FISRIRELAYEF R
11.6.2. FUISRREA AR
11.6.3. FIRRE RIS
BT SR Ig s R
11.7.1. FBF>

1172, TBFIIE
11.7.3. EBFIHMR
FRETENMRE R R E M
11.8.1. EfBHZE

11.82. EAEGFHIR
11.8.3. e
YRR AP (A BR B

119.1. ¥R
1192, WRIREFEE
11.93. 1BEEA

BXSE

11.10.1. BX D EIREF S
11.10.2. i8N

11.10.3. EFMMBI D&%
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12.9. HfiTransformerZE b4

12.9.1. ETransformersEZ BIAIELEL

12.9.2. fAHEMTransformersE

Ay 12.9.3. HfttTransformersZERIL =

122 RN S 12.10, GERNNAAttentionFF 4 NLPRL AR . S ALFR
T 12.10.1, ERRNNFSERAHBIF & B4 B2 20 B
21 B }JIIQERNNE’\J%‘HE)’&% 12.10.2. TEQQE’@HT%EP@EHRNN, PIBHHIFD Transformersi&@ 2
1222, GRS 12103 SRR

1223, HUESEMELE EIR 13, Eohgmiges, GANAIY Bssl

12.2.4. [B%DH 13.1. SMMBUERT

EIR 12, BBEARIAMLE (RNN) AR DT EIAES B E(NLP)

12.1. fEFARNNAR XA
12.1.1. IIZRRNNHITSCA A Y

12.2.

12.3.1. fNFEHRFE R 13.1.2. REFY
12.3.2. {EMDeep Learning& X FHITIBRE DT 13.1.3. BENFRR

124, BT 2N 3ENIE00/RISES-ARID SR 132, RAFTEELM BalEIas I TPCA
124.1. AT HEEBRHRNN 13.2.1. IR -
12.4.2. {FRencoder-decodergs ML 1T 25EM% 132.2. FthOﬂEPE@%EL
1243, (ERRNNEAHREISER 1323 MR
N - 13.3. S BEshEiDes

12.5. ERTINIAL 1331 REMHEMLE
12.5.1. XMHHITERNNABIRZ A 13.3.2. ‘RIDZEMRIt e
12.5.2. ERFEIVSIESEE &R 13.3.3. fBREENMK
12.5.3. #EMLFEFEINGIRTL S 13.4. &R Anh4wEiE2s

12.6. Transformerf&fy

12.6.1. A TransformerstE i HITEARIE S AL E
12.6.2. Transformers BRBAE RN TE AR N B

12.6.3. Transformerst&ZI9 1k =
12.7. Transformersfi5ia
12.7.1. £ TransformerstERISL IR 5T
12.7.2. EGEUETAIE
12.7.3. A% TR 2N R
12.8. iRIBE TREN HZ
12.8.1. f#MHugging FaceTransformerfE

12.82. BBRK B NEBENAER

12.8.3. iR B ENEHENRLE

135.

13.6.

13.4.1. HFREELEIT
13.4.2. FEFIER
134.3. HHER

EI2 ARG a2

13.5.1. eSS A
13.5.2. ZREDiBEELGIT
1353, FEAREMNKEAR
DEEENREG 2R

13.6.1. EEmIDAE
13.6.2. sV EEHE
13.6.3. FEREMNKEAR



13.7.

13.8.

13.9.

T Bahdmidas

13.7.1. ERZEAML
13.72. EEEREFS
13.7.3. FEBERT
B 1 MNISTEHR A A%
13.8.1. 1&EFIRF
13.8.2. E#B%F

13.8.3. REMEMLEIIZ
RTINS RN BUEE
139.1. MEGRERRE
13.9.2. #IBDHER
13.9.3. fERAXMIMEMLE

13.10. 1HEYAYSLHE

BR 14, EYBRRIIHE

14.1.

14.2.

14.3.

14.4.

13.10.1. SEBRRZAE
13.10.2. IRABILHE
13.10.3. FRESHUE
13.10.4. iHMEER

FEITEEN

14.1.1. FEHEEN
HRBENE X

142.1. ETFUENAEITE
14.2.2. WEERNTIE
1423. WF=ITE
BEEE

143.1. BIREH

1432. FEBTFHEM
BEEANTERER-FT A SRS
14.4.1. CHCEX

144.2. ZiEIE#

145, #itEEa (—)
14.5.1. BV
14.5.2. HWETRE

1453, BEFESHUNEE

14.6. FHITERE (D)

146.1. BT DG (EDA)BYEIIRE

14.62. BEfERE
14.7. FHUHKIN AT SR
147.1. EFANRES]

147.2. KOIERRBPAELT %

14.8. ZB#rnl#
14.8.1. ZEHIEES

14.8.2. #UBEEL BARRETRINA

14.9. AWML (—)
14.9.1. FEMLEEN

14.9.2. FREMLERILFRE]F

14.10. #EMLE (2)

14.10.1. HEWLEEFHFTRHAH
14.10.2. FHEWBIELFFRRERZES
14.10.3. LML BN LT REY A Z

IR 15, A TERE: SR A

15.1. SRMARS
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1511 ATEEE (IA) MERRSITM. TBSHkS

15.1.2. fHERZEH

15.1.3. BRATENEXBEN
15.1.4. ANIBEERFENEBELRE/BE
15.2. A IEENETFRERSHNZM

1521, ATERENETREIUSHZ MBS Y

15.2.2. fERZEH
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15.3.

15.4.

155.

15.6.

15.7.

15.8.

15.9.

S5EETRSPERATSEEEXMNKG
15.3.1. ERATIENEXBENK
15.3.2. AIBEERFRBIBELARE/AE
15.4.1. ATEBEEXRetl AL RIS S HkAL
154.2. EREA

15.4.3. FRATSENEFBENK
15.4.4. ANITBEERRBBELRE/AE
7l

155.1. ATEeEN T pIEm. MBS ki
15.5.2. fERZEA

FEI I AERATEEEREENG

15.6.1. ERZEA

15.6.2. ERAATENHEXBENK
15.6.3. AIBEERFRBIBELRE/AE
NHITEL

15.7.1. ATEBENAHTEIIE M. B Sk
15.7.2. fERZEA

15.7.3. ERATSENMEFRBENK
15.7.4. ANITEBERRBBELRE/AE
¥a

15.8.1. ATEEENHBEHE M ABS I
15.8.2. 1ERZEA

15.83. ERATIEHEREENK
15.84. AT EEERRBBELE/BE
kAR AL

159.1. AT R BRI E S Pk

15.9.2. fERAZ=M
15.9.3. FERATEHREXEENK
159.4. ATBEERFRRBELRE/RE

15.10 A 1&R

15.10.1. ATEBE AN E RIS /8 5 P8R
15.10.2. fEFEZA)

15.10.3. ER AT EHEREENK

15.10.4. ATERERRNBELE/FBE

1EIR 16. #|FB A TE R ST AUE

le.1.

16.2.

16.3.

16.4.

16.5.

16.6.

EHEENRINE

1611 EFEARATEENEATAR

16.12. BEEFMETH

16.1.3. SERBEMN A TEEEMBRICI/CDAL
16.14. FARIMEHFSHEBX AR AEIE
Visual Studio Codes&MIAT BT A

16.2.1. RZEMEERVisual Studio CodeBI A TEREY B
16.2.2. TEIDEFREMFSHEIS DT TA

162.3. FAREY BIEEMITEENES
16.2.4. ERIFEFERBSME
fBAFlutterflow TR AP REI%T

16.3.1. EREGTRNEEER A REmPeInH
163.2. EMRFmGITHRANA LS ETE
16.3.3. LML QIRERERENIANFES

16.3.4. FAATSEHEMFSSE ERBARRE
ERChatGPT A

16.4.1. RHIEEAE

16.4.2. Eif

16.4.3. EHaRAHE

16.4.4. THEACIBEVYER

16.4.5. BUHZ SR REE R

16.4.6. EEhEIESGY
fEAChagCPTHIT AT BEER RESE

16.5.1. FAATSERALIRSESIHZ Bt
16.5.2. WMEIRRARBOARIG IR B ohif R

16.5.3. MRBEFHT BRI TN
16.54. FAATSEESUH AR ENALSMO L TE
B AT EEESAskYourDatabase R EIEIRE B EH
16.6.1. FAATEERANAE BN ML

16.6.2. HUEELARIIFUN ST

16.6.3. LIEHERAMIEIEESY

16.6.4. EnpaEMQ BB EIERE R
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16.7. fEFChatGPTHITET A T BT 2Tt ol 17.3. fEAChatGPT4IP A TR EEN BTEF
16.7.1. FAATIZEEARBERNLAG 17.3.1. B ATEET B AT 4Er gt RN
16.7.2. FIBATERESRSHNTRELZMRENEIR 17.32. ATEEEREME AN EARID R RS
16.7.3. EIATEEIRBIXBMARSNIABESRE 17.33. HEERITANE AN LU B
16.8. fERGitHub Copilot# T4 W42 1734, A\ITEEAH RSN EMFIFLEDUE A
16.8.1. TEECXHRIZHE ROtE A FEAGItHub Copilot 17.4. RERS&T
16.8.2. EMGitHub CopilotBuE & A RRAE S HE 17.4.1. T ARBEERFRZREEREN
16.8.3. FHFIAGitHub Copilot4 MBIV FIE SRS 1742, BEXRRADENFHRS
16.8.4. AT HEME) X RIZNEMRFIFA R RIELE 1743, RS HRRANFFEILITERER
16.9. fFERChatGPTRIRIRIE =S Z 88 B BhENR 1744, REAATEERAGNAIIERNE 22 EIRRK
169.1. HXMEEIESHREIESVREIZ TANRS 175, BFAISETENANBREIECE
16.9.2. (FNEENREAEN K EIFE 17.5.1. EE EBRHSIBEFEER A
16.9.3. BEINBENFRSFEES ZBINEREN 17.52. AR sERRNESIEER LT
16.9.4. THEHFIEMEN2RENX AV BTE DA PRI 17.53. BEFENEHN D XMNE S5
16.10. IRBEF IMATSET AR 17.5.4. LHEHIREREASAHFRA TS ENENTEEM B
16.10.1. BFHREFLRHIALEETALLR T 17.6. fEAChatGPTHIAIZKIEL
16.10.2. ATIEMIEREMATEETA 17.6.1. REARMIEEBNETATSESE
16.103. MIBA T BT AL BETEE 17.6.2. fEAChatGPTIITHIA (L E SRS
16.10.4. {RIEMESSMNERIHENERE TR 17.63. EHIRBELAATESBMEIEEN
" - 17.6.4. FAATEETIURGHTHI TR SRR ENFER SRR
BUR 17. 2+ \ T ERER R 177, ATEEFREREE
17.1. fBBIChatGPTH#TAI T BRI AMIEREETE 17.7.1. FERMERESH M A TSN BRNSFES X
17.1.1. ATEREET ARMRERIATAI DT 17.7.2. 1R~ RERIER R AR
17.12. ATEREEEAMEEAM L ERER 17.73. BISRHEZBERMANATSERSA
17.13. RAZRGHTHEANRESMEEE 17.7.4. AITEEFEMERREE ARG LR
17.14. FHELEEERNMTREMAE 17.8. ATEEEFLINLITER
17.2. fERChatGPTHIAIN BTEFH AT B 17.8.1. B&ATERAMHNIE FIRBIFRN A AR IHET
17.2.1. AATEENBIITAY B 17.82. FRBEBREMBEZERIVERATHEKER
1722, KHESXMAFHSEREAR 17.83. IRBATEENE &AM A 4P IR T SOhE SRS
1723. A BRGHPNIIEREN TIFEEE 17.84. FEATSBEERMARNAISITHERNEGAARMNRELE

17.2.4. ZTHEFRME THERMNMN YT RERE
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17.9.

fBAChatGPTRILEERIZRE

179.1. BEAERBNEXRFRERNMHS

17.9.2. FEERWERATEAEALEEAGNTIE
17.9.3. LUEENERWE RSP EIELAARE <R
17.94. TATEERGFLFLESERMMIMBMBLL

17.10. {EfDeepCode T MM A2 R R R 2E M

17.10.1. BAATEREAFRTRETLANZ 2R

17.10.2. RFHEM A TE s R B /AR BTERTE

17.10.3. EEBE A TEEETHRENMLEN BIEF PR & T A SR
17.10.4. TE AT BTN B PRIPSUREIBAIF LE B B SRER

1&3R 18. A T REMABINE

18.1.

18.2.

18.3.

18.4.

PANTBEMEFT LR TIENE

18.1.1. AATEHEENEREMET LINE

18.1.2. EBRFMIEE AT EEMEFANERTE

18.1.3. AATEREMLME B SR ENEM 2R

18.14. GEERREBMEFLINES BRMERERE
ERGItHub Copiloth A THEEM B 8l T1EX

18.2.1. BMGTAERE S A TEEAFRIMEIE TIEX
18.2.2. 7 TEXEAME EEMRAIEH TR

18.2.3. FFEZBABINER D EAYEEES

182.4. AATEREAE TIEX LSRN MBI B AR R
A GiItHub Copilotf¥/™= @=L

183.1. BEBATERELENAFAEHRE ILIOTHRABNRGIF A
183.2. FAEBEEIFBALEEXENEME AP KR
1833, Bt 5 A TE RS BINAEIN B AL+
18.3.4. RIEH B E ITEEES SR
fEAGiItHub Copilot# 7RI &

184.1. BATEaEEAEMIMETENRIESD

18.4.2. FAEBATIBETENBEENAFRE

18.4.3. 7ERIIHSEI BB S IR (PLN)INEE

18.4.4. FMAATBBEMBTHRIT L HRERI SRS

18.5. fFMAGitHub Copilott!iZEiERE
18.5.1. AT EMLEIN B FEHURER A
18.5.2. BTFEFHEMEEA T E AR ERENIEERTNILT
185.3. MATLHEEREMPIAZELIELESRNEFERS
1854, ATEREMLEI B RERESZBIEN R 2MERIPRE
18.6. fFMAGitHub Copilot#1T/EMWH %
186.1. BALSZERSNRUERIIGEE I SEEFR
18.6.2. AEIHMA TS seA M 2 BN EF A R E RN AR EOMIR R
18.6.3. EEAFAATE LI AIBLIRSEBARESHE
18.6.4. ATEREMLEIE EEF AN B MRS
18.7. L MILEERERAE
18.7.1. {EFRChatGPT BmISERMLE T B B EMEE T2
18.7.2. #FFAGitHub Copilot IMLE R ATEFE 5 EHICI/CDEE
18.7.3. FEHERNSMABMAR SRR
18.7.4. EPEFIENA AT LUFELUERAZ
188. mITEHRMATIERE
188.1. BATIEERSESIITEFEASH
18.8.2. FAABALISEEENERSHLRYT BNABABRISZE
18.8.3. CloudIFiEA A TE SEMLE R ATEF N S R A B IR
18.8.4. TMERILLIRA TR BEMEIM B N =RSIRMES
18.9. fE&BHChatGPTHLAMPIFIZAIES A TERERINE
189.1. BEEETFTLAMPHENNENMBFEEEE ATE AN
18.9.2 TELAMPIFIRARERA TEEET HEMIES
1893 FARATEEEINREN T4 5e(E iR LAMPEEHY
18.9.4 LAMPIRIEA A T8 BEMZE T B B (LRI 43P 288
18.10. T8 ChatGPTIMEVNIFIES A T M
18.10.1. ¥BMEVNHER T AN TES A TEEEAGREEE—IZ
18.10.2. FEE AT BEEIAEMIMEVNIFME R & BT 3 BRI LI R B2
18.10.3. TEMEVNIN B AR IR 28 F > hEE
18.10.4. FEMEVNIFIE IR B A T BEMLE R FAfZ R M BE R R 2 MERY RIS
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19.1.

19.2.

19.3.

19.4.

19.5.

19.6.

NALEEB o L E& TIFF R

19.1.1. AATHENERUBMLINE

19.12. EBRHESFARATSEBR N AEFNEFELA

19.1.3. 7ERohFF AINEAREM A T REER LS

19.1.4. REBEPBNELILE LI TE A TS EATNEIN BER
fEAGItHub CopilotBlETEX

19.2.1. #GitHub CopilotEE 1B ohHT &£ FF iz

19.2.2. FEATEEEMBEFBEMERAGItHub CopilotE L

19.2.3. HIEXEMAGitHub CopilotByBIFF & A B IhIESRRS

19.2.4. EFBAIEEFABMN AR GitHub CopilothRESREMBIRE
FirebaseEd &

19.3.1. AESFLFE & EFirebasellH

19.3.2. ¥Firebasefepi EIEE A TEBETHRENE o AEFH
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