Mestrado Préprio Semipresencial

Data Science Management
(DSO, Data Science Officer)

(]
te C ﬂ universidade
» tecnologica



te C h universidade
tecnologica

Mestrado Préprio Semipresencial

Data Science Management
(DSO, Data Science Officer)

Modalidade: Semipresencial (Online + Estégio)
Duragao: 12 meses

Certificado: TECH Universidade Tecnoldgica
Acesso ao site: www.techtitute.com/br/informatica/mestrado-proprio-semipresencial/mestrado-proprio-semipresencial-data-science-management-dso-data-science-officer


http://www.techtitute.com/br/informatica/mestrado-proprio-semipresencial/mestrado-proprio-semipresencial-data-science-management-dso-data-science-officer

Indice

01 02 03 04

Apresentacao Por que fazer este Mestrado Objetivos Competéncias
Préprio Semipresencial?

pdg. 4 pdg. 8 pdg. 12 pdg. 18
05 06 07
Direcao do curso Conteudo programatico Praticas
pag. 22 pag. 28 pag. 38
08 09 10

Onde posso realizar o Metodologia Certificado
Estagio?

pag. 44 pdg. 48 pdg. 56




01
Apresentacao

O paradigma social e tecnologico atual transformou o tecido empresarial a ponto de
leva-lo a digitalizagcdo completa. O Facebook é um dos exemplos bem-sucedidos que
trabalha com o Big Data. O processamento de dados em massa nao esta presente
apenas nos setores digitais, mas também no setor de salde, que observou as grandes
vantagens dessa ferramenta. Nesse sentido, o papel do Data Science Officer é crucial
para desenvolver estratégias de fluxo de dados e seu estudo se concentrou na
reorganizagao dos departamentos de negdcios para maximizar seus lucros. A TECH
responde a essa responsabilidade com o desenvolvimento de um programa tedrico-
pratico no qual, em primeiro lugar, os alunos adquiriréo conhecimentos em IA e analise
de dados, por meio de uma modalidade 100% online. Durante o desenvolvimento do
programa, eles também poderéo coloca-los em pratica gragas a um estagio de 3
semanas em uma empresa dedicada ao Branding e ao Marketing.
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Analise as vantagens da IA no paradigma
tecnologico atual, gracas a um programaonline
complementado por uma experiéncia pratica
em uma empresa de marketing especializada’
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A ciéncia de dados esta em constante crescimento. Essas sdo suas vantagens, pois
o mercado de trabalho atual estda em grande demanda pela figura do Data Science
Officer (DSO). Um profissional capaz e com conhecimentos atualizados para analisar
detalhadamente os algoritmos, as plataformas e as ferramentas mais modernas para
a exploragao, a visualizacdo, a manipulacao, o processamento e a analise de dados. No
entanto, o perfil exigido pelas empresas nado se limita apenas aos fundamentos tedricos,
mas também deve dominar sua aplicacao pratica em um ambiente de negdcios em que 0s
beneficios relacionados a produtividade possam ser maximizados.

A andlise de dados permite que os interesses dos usudrios de todo o mundo
sejam registrados em niveis elevados. Essa é uma ferramenta fundamental para o
desenvolvimento do exercicio funcional das empresas atuais. Como a digitalizagdo
global esta muito proxima, o principal objetivo deste programa é fornecer as ferramentas
académicas e praticas para que os profissionais possam dominar o conhecimento
basico de estatistica.

A TECH projetou uma qualificagdo completa e rigorosa com um modo 100% online
para fornecer aos alunos um conhecimento confidvel, e uma segunda fase pratica.
Para sua qualificagdo no cendrio real, a TECH conta com a colaboragdo de uma
empresa responsavel pelo Branding e Marketing com base em Data. L4, os alunos
terdo o apoio de um tutor assistente que, apds o estudo tedrico, seguira o papel dos
professores na orientagdo dos especialistas. Trata-se de uma nova forma de estudo
orientado para a pratica, desenvolvida para profissionais que ndo estdo satisfeitos
COMm 0s programas convencionais.

Tudoissoserapossivelgragcasaummodeloacadémicoque seadaptaasnecessidades
diarias dos alunos, pois eles s¢ precisarao ter um dispositivo com conexao a Internet
para comecar a trabalhar para obter um perfil profissional completo com projegao
internacional. Uma forma direta de demonstrar as habilidades do especialista na
pratica, na propria empresa. Da mesma forma, por meio do programa académico, 0s
alunos obterdo um conteudo rigoroso que os ajudara a aprimorar seu pensamento
critico, com base em dados, para tomar decisdes estratégicas.

Este Mestrado Proprio Semipresencial em Data Science Management (DSO, Data
Science Officer) conta com o contetido mais completo e atualizado do mercado. Suas
principais caracteristicas sao:

+ Desenvolvimento de mais de 100 casos de Tl apresentados por especialistas
em analise e interpretacédo de dados e professores universitarios com ampla
experiéncia no setor digital

+ O conteudo grafico, esquematico e extremamente pratico, fornece informagdes cientificas
e assistenciais sobre as disciplinas médicas essenciais para a pratica profissional

+ Desenvolver de habilidades analiticas in situ para tomar decisdes de qualidade

+ Teste de praticas recomendadas para a gestao de dados de acordo com a tipologia
e 0s usos dos dados

+ Andlise de ferramentas para gestdo de dados usando linguagens
de programagao

+ Selecéo de ferramentas e métodos gerais mais adequados para modelagem de
cada Dataset de acordo com o pré-processamento realizado

+ Desenvolvimento e implementagéo dos algoritmos usados para o pré-
processamento de dados.

+ Tudo isto complementado por palestras tedricas, perguntas a especialistas, féruns
de discussao sobre temas controversos e trabalhos de reflexdo individual

+ Disponibilidade de conteudo através de qualquer dispositivo fixo ou portatil com
conexao a Internet

+ Além disso, o aluno podera fazer um estagio em uma das melhores agéncias de
publicidade do mundo.



Inscreva-se agora em um Mestrado
Proprio Semipresencial que lhe fornecera
as ferramentas essenciais para entender
a interferéncia estatistica em oposicéo a
estatistica descritiva e seus beneficios no
mundo real”

Nesta proposta de Mestrado Préprio, de carater profissionalizante e modalidade
semipresencial, o programa destina-se a atualizacédo de profissionais de Tl e de
marketing que trabalham em agéncias de publicidade e na gestao estratégica e
que exigem um alto nivel de qualificagédo em novas tecnologias. Os contetudos
sdo baseados na analise de dados e orientados de forma didatica para integrar o
conhecimento tedrico a pratica profissional.

O contetdo multimidia, desenvolvido com a mais recente tecnologia educacional,
oferece ao profissional uma aprendizagem situada e contextual, ou seja, um
ambiente simulado que ira proporcionar uma pratica imersiva, programada para
capacitar através de situagoes reais. A concepgao deste programa se concentra
no aprendizado baseado em problemas, por meio do qual os estudantes devem
tentar resolver as diferentes situa¢des de pratica profissional que surgem ao
longo do programa. Para isso, contara com a ajuda de um inovador sistema de
video interativo realizado por especialistas reconhecidos.
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Ampliesuashabilidadesempré-processamento
de dados em massa e entenda como o estudo
de Big Data evoluiu em relacdo aos métodos
convencionais de analise de dados.

Aprenda sobreas propriedades basicas dos
modelos de séries temporais univariadas,
gracas a um periodo pratico que ampliara
suas habilidades em analise de dados e IA.
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Por que fazer este Mestrado
Proprio Semipresencial?

Os alunos que acessarem este Mestrado Proprio Semipresencial adquirirdo um dominio
exaustivo dos procedimentos de modelagem classicos e avangados por meio de uma
qualificagédo desenvolvida exclusivamente para que eles consigam isso em apenas 12
meses. Trata-se de um programa por meio do qual os alunos poderdo ampliar seus
conhecimentos de forma abrangente, com material académico da mais alta qualidade.
Além disso, eles poderdo corrigi-los posteriormente, por meio de um estdgio pratico
inigualavel, no qual trabalharédo lado a lado com os melhores profissionais da area de Tl.
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@ @ O melhor programa para se tornar um especialista

em modelos preditivos e de lucratividade por meio do
dominio do processamento de dados, da aprendizagem
automatica e da otimizagdo de processos”
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1. Atualizar-se através da mais recente tecnologia disponivel

Os alunos que optarem por este programa de Mestrado Proprio Semipresencial terédo
acesso aos recursos tecnologicos mais inovadores e especializados, tanto na parte
académico-tedrica quanto durante o periodo pratico. Dessa forma, o aluno néo so tera
acesso a uma capacitagao dinamica e agradavel, como também podera implementar
em sua pratica os equipamentos de Tl mais sofisticados e de Ultima geracéo do setor.

2. Aprofundar-se através da experiéncia dos melhores especialistas

Os alunos serdo auxiliados em todos 0s momentos por uma equipe especializada na area
de Data Science Management, tanto na secao tedrica quanto durante as sessoes praticas.
A TECH da énfase especial a essa questdo com o objetivo de garantir o cumprimento
dos propositos para 0s quais 0 Mestrado Proprio Semipresencial foi desenvolvido.

3. Ter acesso a ambientes de ponta

A selegdo de centros para esse programa é realizada de forma exaustiva, sempre
pensando no bem-estar do aluno por meio das melhores empresas para 0s estagios.
Assim, a TECH garante 0 acesso a um estagio da mais alta qualidade, no qual o aluno
podera projetar sua carreira rumo a exceléncia por meio de um trabalho ativo nas areas
correspondentes a sua especialidade, neste caso o Machine Learning, a otimizagédo de
processos, processamento de dados, etc.
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4. Combinar a melhor teoria com a pratica mais avangada

O langamento de uma experiéncia que concilia a teoria mais avancada e inovadora
com a possibilidade de um estagio pratico em um centro clinico de prestigio € apenas
mais um exemplo do grande compromisso da TECH com o progresso profissional. Por
esse motivo, sua oferta relacionada a esse tipo de qualificagéo é cada vez mais ampla,
aumentando as possibilidades de acesso a experiéncias adaptadas as necessidades
das diferentes profissoes.

5. Ampliar as fronteiras do conhecimento

A TECH conta com uma ampla variedade de acordos com empresas de todo o mundo,
gracas aos quais € possivel oferecer estagios internacionais. Desse modo, as fronteiras
sdo eliminadas, proporcionando aos alunos a possibilidade de se deslocarem para
diferentes partes do mundo para atualizar sua pratica de acordo com as estratégias e
tendéncias que estdo sendo usadas nesses territorios.

\Vocé realizara uma imersao pratica
completa no centro de sua escolha”
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Objetivos

Esta capacitagéo possui uma estrutura digna de um Data Science Officer. Com foco na
instrucao desses profissionais, a TECH projetou uma qualificagao digital que nao apenas
aprimorara seu conhecimento tedrico, mas também atualizara sua aplicagdo e aumentara
suas habilidades praticas por meio da capacitacdo. Além disso, o planejamento do
programa oferece uma oportunidade Unica para os alunos que ndo estdo satisfeitos
com o estudo tradicional e que agora, mais do que nunca, estao procurando abordar
o0 ambiente tecnoldgico. Nesse sentido, o Mestrado Proprio Semipresencial explora
as diferentes técnicas de analise, exploragéo e visualizacdo de dados e técnicas de
interagao, todas elas intimamente ligadas a funcéo do Data Scientist.
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Com este programa teorico-pratico, vocé
identificara todos 0s modelos existentes
de raciocinio probabilistico, tornando-se
um profissional muito mais competitivo
no mercado”
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Objetivo geral

+ Este programa tem como objetivo ampliar e atualizar o conhecimento dos alunos em
Ciéncias da Computagao e Marketing, entre outras disciplinas, para que eles possam
se aprofundar nos beneficios da aplicagao de técnicas de andlise de dados em
diferentes departamentos de negdcios. Além disso, ao participar desse programa,
eles aprenderao mais sobre o uso de ferramentas de software para graficos e analise
exploratéria de dados. Tudoisso para que o especialista seja capaz de propor técnicas
e objetivos no local de trabalho para maximizar a produtividade das empresas.

Umprogramadesenvolvidoparaespecialistascomo
VOCE, que buscam atualizar seus conhecimentos
técnicos para nao ficarem para tras na computacao
convencional”
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Objetivos especificos

Mddulo 1. Analise de dados na organizagao empresarial
+ Desenvolver habilidades analiticas para tomar decisdes de qualidade

+ Analisar campanhas eficazes de marketing e comunicagao

+ Determinar a criagao de paineis de Avaliagao e KPI's de acordo com o departamento
+ Gerar conhecimento especializado para desenvolver uma analise preditiva

+ Propor planos de negdcios e fidelizagdo com base em pesquisas de mercado

+ Desenvolver a capacidade de ouvir o cliente

+ Aplicar conhecimentos estatisticos, quantitativos e técnicos em situacdes reais

Médulo 2. Gestao, Manipulagao de Dados e Informagdes para a Ciéncia de Dados

+ Realizar andlise de dados

+ Unificar dados diversos: garantir a consisténcia das informagdes

+ Produzir informacéo relevante e eficaz para a tomada de decisdes

+ Determinar as melhores praticas de gestao de dados de acordo com sua tipologia e uso

+ Estabelecer politicas de acesso e reutilizagdo de dados

+ Garantir a seguranca e disponibilidade: disponibilidade, integridade e confidencialidade
das informagoes
+ Analisar as ferramentas de gestao de dados utilizando linguagens de programagao
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Modulo 3. Dispositivos e plataformas loT como base para a Ciéncia de Dados

+ |dentificar o que é 10T (Internet of Things) e lloT (Industrial Internet of Things)
+ Analisar o consorcio de internet industrial
+ Analisar o que é a arquitetura de referéncia loT

+ Abordar os sensores e dispositivos 10T e sua classificagdo

*

Identificar os protocolos e tecnologias de comunicagao utilizados em loT

+ Examinar as diferentes plataformas Cloud em loT: Propdsito geral, industrial,
codigo aberto

+ Desenvolver mecanismos de intercambio de dados
+ Estabelecer requisitos e estratégias de seguranca

+ Apresentar as diferentes areas de aplicagao loT e lloT

Maédulo 4. Representacgao grafica para analise de dados
+ Gerar conhecimento especializado em representacao e analise de dados

+ Analisar os diferentes tipos de dados agrupados

+ Estabelecer as representagdes graficas mais utilizadas em diferentes campos

+ Determinar os principios do projeto na visualizagao de dados
+ Apresentar uma narrativa grafica como ferramenta

+ Analisar as diferentes ferramentas de software para gréficos e analise
exploratoria de dados

Maddulo 5. Ferramentas da ciéncia de dados

*

Desenvolver habilidades para converter dados em informagdes das quais se possa
extrair conhecimento

Determinar as principais caracteristicas de um Dataset, sua estrutura, componentes e as
implicagdes da sua distribuicao como modelagem

Fundamentar a tomada de decisGes através de uma analise prévia e completa dos dados

Desenvolver habilidades para resolver casos praticos usando técnicas de ciéncia

de dados

Estabelecer as ferramentas e métodos gerais mais adequados para modelagem de cada
Dataset de acordo com o pré-processamento realizado

Avaliar os resultados de forma analitica, compreendendo o impacto da estratégia escolhida
em diferentes métricas

Demonstrar uma habilidade critica em relagao aos resultados obtidos apds a aplicagdo de
métodos de pré-processamento ou modelagem

Médulo 6. Mineragao de dados Selegao, pré-processamento e transformagao

*

*

*

*

*

*

*

Gerar conhecimento especializado nas estatisticas prévias para qualquer andlise e avaliagao
de dados

Desenvolver as competéncias necessarias para a identificacéo, preparagao e transformagéo
de dados

Avaliar as diferentes metodologias apresentadas e identificar as vantagens e
desvantagens

Analisar os problemas em ambientes de dados de alta dimensao
Desenvolver a implementacao dos algoritmos utilizados para o pré-processamento de dados

Demonstrar a capacidade de interpretar a visualizagdo dos dados para uma
analise descritiva

Desenvolver conhecimentos avancados sobre as diferentes técnicas de preparagao de
dados existentes para limpeza, normalizagao e transformagao de dados
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Modulo 7. Previsibilidade e analise de fendmenos estocasticos Modulo 9. Arquiteturas e sistemas para uso intensivo de dados
+ Analisar as séries temporais + Determinar os requisitos dos sistemas de uso massivo de dados
+ Desenvolver a formulagéo e as propriedades basicas dos modelos univariados + Examinar os diferentes modelos de dados e analisar as bases de dados
das séries temporais + Analisar as principais funcionalidades para sistemas distribuidos e sua
+ Analisar a metodologia de modelagem e previsao de séries em tempo real importancia em diferentes tipos de sistemas
+ Determinar modelos univariados incluindo outliers + Avaliar quais aplicagdes de uso estendido utilizam os fundamentos de sistemas distribuidos
+ Aplicar modelos de regressao dinamica e adotar a metodologia da construgéo de para desenhar seus sistemas
tais modelos a partir de séries observadas + Analisar a maneira pela qual as bases de dados armazenam e recuperam as informagoes
+ Abordar a anélise espectral de séries temporais univariadas, bem como os aspectos + Determinar os diferentes modelos de replicagao e os problemas associados
fundamentais relacionados a inferéncia baseada em periodogramas e sua interpretacéo « Desenvolver as formas de partigdes e transagdes distribuidas
+ Calcular a probabilidade e a tendéncia de uma série temporal para um determinado + Determinar os sistemas por lotes ¢ los sistemas em (quase) tempo real
horizonte temporal
Mddulo 10. Aplicagao pratica da Ciéncia de Dados em setores
Modulo 8. Design e desenvolvimento de sistemas inteligentes de atividade empresarial
+ Analisar a transi¢ao da informagao ao conhecimento + Analisar o estado da arte da inteligéncia artificial (IA) e da anédlise de dados
+ Desenvolver os diferentes tipos de técnicas de aprendizado de maquina + Desenvolver conhecimentos especializados sobre as tecnologias mais utilizadas
+ Analisar as métricas e pontuagdes para quantificar a qualidade dos modelos + Proporcionar uma melhor compreenséo da tecnologia mediante a utilizagdo de casos
+ Implementar os diferentes algoritmos de aprendizado de maquina + Analisar as estratégias escolhidas para selecionar as melhores tecnologias a serem
+ |dentificar os modelos de raciocinio probabilistico implementadas
+ Estabelecer as bases de uma aprendizagem abrangente + Determinar as areas de aplicagéo
+ Demonstrar as competéncias adquiridas para entender os diferentes algoritmos de * Analisar os riscos reais e potenciais da tecnologia aplicada

*

aprendizado de maquina Propor beneficios derivados da utilizagéo

*

Identificar tendéncias futuras em setores especificos
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Competencias

Os alunos receberdo uma orientacéo tedrica aliada a um aprendizado pratico, que 0s
equipara com o conhecimento necessario para atuar no ambiente de negocios. Assim,
apos concluir o programa, o especialista matriculado estara preparado para desenvolver
habilidades analiticas para tomar decisoes de qualidade; podera determinar as melhores
praticas para a gestdo de dados de acordo com sua tipologia e usos e estabelecer
as ferramentas e os métodos gerais mais adequados para modelar cada Dataset
dependendo do pré-processamento realizado. Isso sera possivel gracas a incorporacéo
de ferramentas pedagdgicas, como os recursos audiovisuais que serdo oferecidos em
varios formatos por meio do Campus Virtual, além das ferramentas de informatica que
eles poderdo usar na empresa durante a fase pratica.
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@ @ Participedesteprograma parapoderdesenvolver

a implementacéo de algoritmos usados para o
pre-processamento de dados e aprimorar seus
servigos de TI"




Desenvolver uma perspectiva técnica e comercial na analise de dados

Compreender os diferentes e mais recentes algoritmos, plataformas e ferramentas
para exploragao, visualizagao, manipulacao, processamento e analise de dados

Implementar uma visao de negocios necessaria para a valorizagdo como elemento-chave
na tomada de decisdes

Ser capaz de resolver problemas especificos da analise de dados

r = 0.67
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Especializar-se em Data Science partindo de uma perspectiva técnica e de negoécios

Visualizar os dados de maneira adequada para facilitar o compartilhamento e a
compreensao por diferentes perfis

Abordar as principais areas funcionais da organizagao onde a ciéncia de dados pode
agregar maior valor

Desenvolver o ciclo de vida de dados, sua tipologia, bem como as tecnologias e fases
necessarias para sua gestéao

Desenvolver conhecimentos avangados nas técnicas fundamentais de mineragéo de
dados para selegao, pré-processamento e transformacao de dados

Especializar-se nos principais algoritmos de machine learning que permitem extrair o
conhecimento oculto dos dados

Gerar conhecimento especializado nas arquiteturas e sistemas software necessarios para
0 Uso intensivo de dados

Determinar como a loT pode ser uma fonte de geracao de dados e informagdes-chave no
qual se pode aplicar a ciéncia de dados para extragdo de conhecimento

Analisar as diferentes formas de aplicar a ciéncia de dados em distintos setores ou
verticalidades, através da aprendizagem de exemplos reais
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Direcao do curso

A TECH selecionou uma equipe de professores com experiéncia em Inteligéncia Artificial
e gestdo de dados para ministrar este programa teorico e pratico. Trata-se de uma
experiéncia Unica respaldada pelo conhecimento da equipe de professores, cuja figura
nao estara presente apenas no periodo tedrico 100% online. Além disso, durante a
capacitagao pratica, os alunos contardo com um tutor vinculado a empresa para receber
orientacdo. A TECH decidiu enriquecer esta Mestrado Préprio Semipresencial em Data
Science Management (DSO, Data Science Officer) com a presenca de profissionais no
auge das exigéncias do setor para transmitir todas as suas habilidades profissionais aos
alunos matriculados.




Diregcdo do curso | 23 tec/t

N&o perca mais tempo, escolha uma capacitagdo
que tenha a orientacdo e o0 apoio académico de
especialistas em Big Data para que vocé possa
dominar todas as ferramentas dessa disciplina"
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Direcao

Dr. Arturo Peralta Martin-Palomino
CEOQ e CTO em Prometeus Solugdes Globais
CTO em Korporate Technologies
CTO em Al Shephers GmbH
Consultor e assessor estratégico de negdcios da Alliance Medical
Diretor de Design e Desenvolvimento na DocPath

Doutor em Engenharia da Computagao pela Universidade de Castilla-La Mancha

Doutorado em Economia, Negdcios e Finangas pela Universidade Camilo José Cela

Doutor em Psicologia pela Universidade de Castilla-La Mancha
Mestrado em MBA Executivo pela Universidade Isabel |

Mestrado em Gestao de Vendas e Marketing pela Universidade Isabel |

Mestrado especializado em Big Data por formagéo em Hadoop

Mestrado em Tecnologias de Informagéo Avangadas pela Universidade de Castilla-La Mancha

Membro do grupo de pesquisa SMILE
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Professores

Sr. Luis Javier Peris Morillo + Professor convidado na disciplina de Mineragao de dados, Escuela Superior de Informatica
de Ciudad Real, ministrando a conferéncia: Aplicagbes de Processamento de Linguagem
Natural: Ldgica Difusa para a andlise de mensagens em redes sociais

+ Technical Lead da Capitole Consulting para a Inditex
+ Senior Technical Lead e Delivery Lead Support na HCL Technologies
+ Palestrante no Seminario sobre Prevencado da Corrupcéo nas Administragcoes Publicas e

* Editor técnico na Baeldung Inteligéncia Artificial na Faculdade de Ciéncias Juridicas e Sociais de Toledo, ministrando a

+ Agile Coach e Diretor de Operagdes na Mirai Advisory palestra: Técnicas de Inteligéncia Artificial
+ Desenvolvedor, Team Lead, Scrum Master, Agile Coach e Product Manager na DocPath + Palestrante no primeiro Seminario Internacional de Direito Administrativo e Inteligéncia
+ Tecndlogo na ARCO Artificial (DAIA) Organizada pelo Centro de Estudos Europeus Luis Ortega Alvarez e pelo

Instituto de Pesquisa TransJus. Conferéncia intitulada Andlise de Sentimentos para a

+ Formado em Engenharia Superior de Computacéo pela Universidade de Castilla-La ; , o o o
prevencéo do discurso de ddio nas midias sociais

Mancha
+ Pés-graduado em Gestéo de Projeto pela CEOE Sra. Galina Fernandez Meléndez

) + Especialista em Big Data
Dr. Andrés Montoro Montarroso

+ Pesquisador no grupo SMiLe da Universidade de Castilla-La Mancha

+ Analista de dados na Aresi Gestidn de Fincas
+ Analista de Dados na ADN Mobile Solution

+ Formada em Administragao de Empresas pela Universidad Bicentenaria de Aragua.
+ Cientista de Dados na Prometeus Global Solutions Caracas. Venezuela

+ Pesquisador da Universidade de Granada

+ Vice-presidente e desenvolvedor de software da CireBits + Formada em Planejamento e Financas Publicas pela Escola Venezuelana de Planejamento
+ Doutorado em Tecnologia da Informagéo Avancada pela Universidade de Castilla-La Mancha + Mestrado em Anélise de Dados e Inteligéncia de Negécios pela Universidade de Oviedo

+ Formado em Engenharia da Computagéo pela Universidade de Castilla - La Mancha + MBA em Administragao e Diregdo de Empresas pela Escola de Negdcios Europeia de

+ Mestrado em Ciéncia de Dados e Engenharia da Computagéo pela Universidade de Granada Barcelona

+ Professor convidado na disciplina de Sistemas Baseados em Conhecimento na Escuela * Mestrado em Big Data e Business Intelligence pela Escola de Negdcios Europeia de

Superior de Informatica de Ciudad Real, ministrando a palestra: Técnicas Avancadas de Barcelona
Inteligéncia Artificial: Busca e analise de potenciais radicais nas midias sociais".
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Sra. Maria Elena Pedrajas Parabas

New Technologies and Digital Transformation Consultant
em Management Solutions

Pesquisadora no Departamento de Informatica e Analise Numérica na Universidade
de Cordoba

Pesquisadora no Centro Singular de Pesquisa em Tecnologias Inteligentes em
Santiago de Compostela

Formada em Engenharia da Computagao pela Universidade de Cérdoba

Mestrado em Ciéncia de Dados e Engenharia da Computacao pela Universidade de
Granada

Mestrado em Consultoria Empresarial pela Universidade Pontificia Comillas

Sra. Martinez Cerrato, Yésica

Sr.

Especialista em analise de negdcios e gestéo de sistemas de informacgao
Product Manager de Seguranca Eletronica na Securitas Direct

Gestora de projetos na area de integragao de grandes contas em Correios
Analista de Inteligéncia Empresarial na Ricopia Technologies

Professora em cursos universitarios de Enfermagem

Formada em Engenharia de Telecomunicagdes pela Universidade de Alcald

Tato Sanchez, Rafael
Diretor Técnico da Indra Sistemas SA

Engenheiro de Sistemas na ENA Trafico SAU
Mestrado em Industria 4.0 pela Universidade em Internet
Mestrado em Engenharia Industrial pela Universidade Europeia

Formado em Engenharia Eletronica Industrial e de Automatizagao pela Universidad
Europeia

Engenheiro Técnico Industrial pela Universidade Politécnica de Madri
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Sra. Karoliina Rissanen

*

Especialista em Aquisicao de Talentos na EMEA da Hexagon
Manufacturing Intelligence

Especialista em Recursos Humanos da OySinebrychoff Ab, Carlsberg Group

Vice-diretora de Pessoas, Desempenho e Desenvolvimento do IATA Global Delivery
Center

Gerente de Atendimento ao Cliente no Centro de IATA Global Delivery Center
Formada em Turismo pela Universidade Haaga-Helia

Formada em Recursos Humanos e Rela¢des Trabalhistas pela UNIR

Mestrado em Protocolo e Relagoes Externas pela Universidade Camilo José Cela

Formada em Gestao de Recursos Humanos pelo Chartered Institute of Personnel
and Development

Instrutora da International Air Transport Association

. Rafael Armero Fernandez

Business Intelligence Consultant na SDG Group

Digital Engineer na MI-GSO

Logistic Engineer na Torrecid SA

Quality Intern na INDRA

Formado em Engenharia Aeroespacial pela Universidade Politécnica de Valencia

Mestrado em Professional Development 4.0 pela Universidade de Alcala
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Este Mestrado Proprio Semipresencial em Data Science Management (DSO, Data
Science Officer) foi desenvolvido em conjunto com uma equipe de especialistas que
transmitira todo o seu conhecimento aos alunos, por meio de um programa de estudos
completo e rigoroso. Trata-se de um grupo de ensino que trabalha com engenharia de
logistica, desenvolvimento de software e andlise de IA. Por esse motivo, a estrutura e o
contetdo do programa foram projetados de forma eficiente e dindmica, a fim de facilitar
seu estudo. A partir do primeiro modulo, os alunos seréo apresentados a analise do
Big Data na organizacao empresarial, compreendendo suas aplicagdes em marketing e
comunicacao e observando os resultados de seus beneficios. O conteldo € baseado na
pratica de especialistas e fornecerd uma formacgéo abrangente para o profissional que
estd inclinado a atividade de Data Science Management.
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Otimize o planejamento da representacdo para
analise de dados eentendacomoas ferramentas de
visualizacdo podem aumentar sua disseminag¢ao”
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Mddulo 1. Analise de dados na organizagao empresarial

1.1, Analise de Negocios
1.1.1.  Andlise de Negocios
1.1.2.  Estrutura de dados
1.1.3. Fases e elementos
1.2, Andlise de dados nas empresas
1.2.1. Paineis de controle e kpi’ s por departamentos
1.2.2.  Relatorios operacionais, taticos e estratégicos
1.2.3.  Andlise de dados aplicada a cada departamento
1.2.3.1. Marketing e comunicagao
1.2.3.2. Comercial
1.2.3.3. Atendimento ao cliente
1.2.3.4. Compras
1.2.3.5. Administracdo
1.2.3.6.RH
1.2.3.7. Produgao
1.2.38.Tl
1.3 Marketing e comunicagao
1.3.1.  Kpi's a medida, aplicacdes e beneficios
1.3.2.  Sistemas de Marketing e Data Warehouse

1.3.3.  Implementagao de uma estrutura analitica de dados em Marketing

1.3.4.  Plano de Marketing e comunicagao
1.3.5.  Estratégias, previsdes e gestdo de campanhas
1.4.  Comercial e vendas
1.41.  Contribui¢des de andlise de dados na area comercial
1.4.2.  Necessidades do Departamento de Vendas
1.43. Pesquisa de mercado
1.5, Atendimento ao cliente
1.5.1. Fidelizagao
1.5.2.  Qualidade pessoal e inteligéncia emocional
1.5.3. Satisfagao do cliente

1.6.

1.7.

1.8.

1.9.

Mddulo 2. Gestao, Manipulagao de Dados e Informagdes para a Ciéncia

Compras

1.6.1.  Andlise de dados para pesquisa de mercado

1.6.2.  Andlise de dados para estudos de concorréncia

1.6.3.  Outras aplicagdes

Administragao

1.7.1.  Necessidades do Departamento de Administragéo
1.7.2.  Data Warehouse e andlise de risco financeiro

1.7.3.  Data Warehouse e andlise de risco de crédito

Recursos humanos

1.8.1.  RHe os beneficios da andlise de dados

1.8.2.  Ferramentas analiticas de dados no departamento de RH
1.8.3.  Aplicagdes analiticas de dados no departamento de RH
Producéo

1.91.  Andlise de dados em um departamento de produgao
1.9.2.  Aplicagdes

1.9.3. Beneficios

Tl

1.10.1. Departamento de Tl
1.10.2. Anadlise de dados e transformagéo digital
1.10.3. Inovagéo e produtividade

de Dados

2.1.

2.2.

Estatisticas Varidveis, indices e ratios
2.1.1. Estatisticas

2.1.2.  Dimensoes estatisticas
2.1.3.  Variaveis, indices e ratios
Tipologia de dados

2.2.1.  Qualitativos

2.2.2.  Quantitativos

2.2.3. Caracteriza¢ao e categorias



2.3.

2.4.

2.5.

2.6.

2.7.

2.8.

29.

2.10.

Conhecimento de dados resultantes de medigoes
2.3.1.  Medidas de centralizagao

2.3.2.  Medidas de dispersao

2.3.3.  Correlagao

Conhecimento de dados provenientes de gréficos
2.4.1. Visualizagao de acordo com o tipo de dados
242  Interpretagéo de informacgdes graficas
2.4.3. Customizagao de graficos com R
Probabilidade

2.5.1.  Probabilidade

2.5.2.  Fungao de probabilidade

2.5.3.  Distribuicao

Coleta de dados

2.6.1.  Metodologia de coleta

2.6.2.  Ferramentas de coleta

2.6.3. Canais de coleta

Limpeza de dados

2.7.1.  Fases dalimpeza de dados

2.7.2.  Qualidade dos dados

2.7.3.  Manipulagdo de dados (com R)

Andlise de dados, interpretagao e avaliag@o dos resultados
2.8.1. Medidas estatisticas

2.8.2. Indices de relagéo

2.8.3.  Mineragao de dados

Armazém de dados (Data Warehouse)

29.1. Elementos

2.9.2.  Desenho

Disponibilidade de dados

2.10.1. Acesso

2.10.2. Utilidade

2.10.3. Seguranga
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Méddulo 3. Dispositivos e Plataformas loT como base para a Ciéncia de Dados

3.1, Internet of Things
3.1.1.  Internet do futuro, Internet of Things
3.1.2. O consorcio da internet industrial
3.2, Arquitetura de referéncia
3.2.1. A Arquitetura de referéncia
3.2.2.  Camadas
3.2.3.  Componentes
3.3.  Sensores e dispositivos loT
3.3.1.  Principais componentes
3.3.2.  Sensores e atuadores
3.4.  Comunicagdes e protocolos
3.4.1.  Protocolos. Modelo OSI
3.4.2.  Tecnologias de comunicagao
3.5. Plataformas Cloud para loT e lloT
3.5.1. Plataformas de propdsito geral
3.5.2.  Plataformas Industriais
3.5.3. Plataformas de codigo aberto
3.6.  Gestéo de dados em plataformas loT
3.6.1.  Mecanismos de gestdo de dados Dados abertos
3.6.2. Intercambio e visualizagdo de dados
3.7. Seguranga de loT
3.7.1.  Requisitos e areas de seguranga
3.7.2. Estratégias de segurancga lloT
3.8.  Aplicagdes de loT
3.8.1. Cidades inteligentes
3.8.2.  Saude e condicionamento fisico
3.8.3. Larinteligente (Smart Home)
3.8.4. Outras aplicagoes
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3.9. AplicagGes lloT 4.6. Tipos de visualizagao
3.9.1. Fabricagao 4.6.1.  Comparativo e relacional
3.9.2.  Transporte 4.6.2. Distribuicao
39.3. Energia 4.6.3. Hierdrquica
39.4.  Agricultura e pecudria 47.  Desenho de relatério com representacéo grafica

3.9.5. QOutros setores
3.10. Industria 4.0
3.10.7. 1oRT (Internet of Robotics Things)

3.10.2. Fabricacao aditiva 3D 474 0 . i -
3.10.3. Big Data Analytics I ut’ros usos: ciéncia, saude, negocios
4.8.  Narrativa gréfica

Mddulo 4. Representagao grafica para analise de dados 4.8.1. Narrativa gréfica

4.71. Aplicagdo de graficos em relatorios de Marketing
4.7.2.  Aplicagdo de graficos em paineis de Avaliagéo e kpi' s
4.7.3.  Aplicagdo de graficos em planos estratégicos

471.  Andlise exploratoria 482.  Evolugdo
41.1. Representagdo para andlise de informag@es 4.8.3.  Utilidade
4.1.2. 0 valor da representacéo grafica 49.  Ferramentas orientadas a visualizagao
4.1.3.  Novos paradigmas da representagao grafica 49.1. Ferramentas avangadas
4.2.  Otimizagéo para a ciéncia de dados 492  Software online
4.2.1.  Gama cromatica e desenho 4.93.  Open Source
4.2.2.  Gestalt narepresentagdo grafica 4.10. Novas tecnologias na visualizag&o de dados

4.2.3.  Erros a serem evitados e recomendagoes
4.3. Fontes de dados basicos

4.31. Pararepresentagao de qualidade

4.32. Pararepresentagdo de Quantidade
4.4,  Fontes de dados complexos

4.4.1.  Arquivos, listas e BBDD

4.10.1. Sistemas para virtualizagao da realidade
4.10.2. Sistemas para o aumento e melhoria da realidade
4.10.3. Sistemas inteligentes

5.1.  Ciéncia de Dados

4472 Dados abertos 511 Ciéncia de dados

443 Dados de geracdo continua 5.1.2. Ferramentas avangadas para o cientista de dados
45 Tipos de graficos 5.2.  Dados, informagbes e conhecimentos

457. Representagdes basicas 5.2.1. Dados, informagdes e conhecimentos

452 Representagdo em bloco 522, Tipos de dados

4.53. Representagdo para analise de dispersao 523. Fontes de dados

4.54. Representagdes circulares 53. Dedados a informagdes

4.5.5.  Representagdes de bolhas 53.1.  Andlise de dados

4.56. Representagdes geograficas 5.3.2.  Tipos de andlise

5.3.3. Extracdo de informagdes de um Dataset



5.4.

5.5.

5.6.

5.7.

5.8.

5.9.

5.10.

Extracéo de informagoes através da visualizagéao
5.4.1.  Avisualizagao como ferramenta de analise
54.2. Meétodos de visualizagao

54.3.  Visualizagao de um conjunto de dados
Qualidade dos dados

5.5.1. Dados de qualidade

552. Limpeza de dados

55.3. Pré-processamento basico de dados
Dataset

5.6.1.  Enriquecimento do Dataset

5.6.2. A maldigao da dimensionalidade

5.6.3.  Modificagao do conjunto de dados
Desequilibrio

5.7.1. Desequilibrio de classes

5.7.2.  Técnicas de mitigagao do desequilibrio
5.7.3.  Equilibrio de um Dataset

Modelos nao supervisionados

58.1. Modelo néo supervisionado

582 Meétodos

5.8.3. Classificagdo com modelos néo supervisionados

Modelos supervisionados

59.1. Modelo supervisionado

59.2.  Métodos

59.3. Classificagao com modelos supervisionados
Ferramentas e praticas recomendadas

59.1. Praticas recomendadas para um cientista de dados

5.10.2. O melhor modelo
5.10.3. Ferramentas Uteis
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Mddulo 6. Mineracao de Datos. Selecao, pré-processamento e transformacgao
6.1.

6.2.

6.3.

6.4.

6.5.

6.6.

6.7.

6.8.

Inferéncia estatistica

6.1.1.  Estatistica descritiva vs. Inferéncia estatistica
6.1.2.  Procedimentos paramétricos

6.1.3.  Procedimentos paramétricos

Andlise exploratoria

6.2.1.  Andlise descritiva

6.2.2.  Visualizagao

6.2.3. Preparagao dos dados

Preparagao dos dados

6.3.1.  Integragao e limpeza de dados

6.3.2.  Normalizagdo de dados

6.3.3.  Transformando atributos

Os Valores Perdidos

6.4.1.  Tratamento de valores perdidos
6.4.2.  Métodos de imputagao de maxima verosimilhanca
6.4.3. Imputagao de valores perdidos utilizando a aprendizado de maquinas
O ruido nos dados

6.5.1.  Classes de ruido e seus atributos
6.5.2.  Filtragem de ruidos

6.5.3. 0 efeito do ruido

A maldicao da dimensionalidade

6.6.1.  Oversampling

6.6.2.  Undersampling

6.6.3.  Reducéo de dados multidimensionais
De atributos continuos a discretos

6.7.1.  Dados continuos Vs. Discretos

6.7.2.  Processo de discretizagao

Os dados

6.8.1.  Selegdo de dados

6.8.2. Perspectivas e critérios de selegao
6.8.3. Métodos de selecao
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6.9. Selecdo de Instancias
6.9.1. Métodos para selegao de instancias
6.9.2.  Selegado de prototipos
6.9.3. Métodos avangados para selecdo de instancias
6.10. Pré-processamento de dados em ambientes Big Data
6.10.1. Big Data
6.10.2. Pré-processamento "classico’ Vs. Massivo
6.10.3. Smart Data

Modulo 7. Previsibilidade e andlise de fendmenos estocasticos

7.1.  Séries cronoldgicas
7.1.1.  Séries cronologicas
7.1.2.  Utilidade e aplicabilidade
7.1.3.  Casuistica relacionada
7.2. A Série temporal
7.2.1.  Tendéncia Sazonalidade da ST
7.2.2.  Variag0es tipicas
7.2.3.  Andlise de residuos
7.3.  Tipologia
7.3.1.  Estacionarias
7.3.2.  Nao estacionarias
7.3.3.  Transformacgdes e ajustes
7.4.  Esquemas para séries cronoldgicas
7.47. Esquema (modelo) aditivo
7.4.2.  Esquema (modelo) multiplicativo
7.4.3.  Procedimentos para determinar o tipo de modelo
7.5.  Métodos basicos de Forecast
7.5.1. Midia
7.5.2.  Nalve
7.5.3.  Naive sazonal
7.54.  Comparagao de métodos
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7.6.  Anadlise de residuos
7.6.1.  Autocorrelagéo
7.6.2.  ACF de residuos
7.6.3. Teste de correlagdo
7.7. Regressao no contexto das séries cronoldgicas
7.7.1.  ANOVA
7.7.2.  Fundamentos
7.7.3.  Aplicagbes praticas
7.8.  Modelos preditivos de séries cronoldgicas
7.8.1.  ARIMA
7.8.2.  Suavizagao exponencial
7.9.  Manipulagdo e Analise de Séries Temporais com R
7.9.1.  Preparagao dos dados
7.9.2.  Identificagéo de padrdes
7.9.3.  Andlise do modelo
7.9.4.  Predigao
7.10. Andlise grafica combinada com R
7.10.1. Situagdes tipicas
7.10.2. Aplicagéao pratica para a solugéo de problemas simples
7.10.3. Aplicacao pratica para a solugao de problemas avangados

Médulo 8. Design e desenvolvimento de sistemas inteligentes

8.1.  Pré-processamento de dados
8.1.1.  Pré-processamento de dados
8.1.2.  Transformacdo de dados
8.1.3.  Mineragao de dados
8.2. Aprendizado de maquina
8.2.1. Aprendizagem supervisionada e ndo supervisionada
8.2.2.  Aprendizagem de reforgo
8.2.3.  Outros paradigmas de aprendizagem
8.3.  Algoritmos de classificagéo
8.3.1. Aprendizado de Maquina Indutivo
8.3.2. SVMeKNN
8.3.3.  Meétricas e pontuagdes para classificagéo
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8.4.

8.5.

8.6.

8.7.

8.8.

8.9.

8.10.

Algoritmos de Regresséo

8.4.1. Regressao linear, regressao logistica e modelos néo lineares
8.4.2.  Séries cronoldgicas

8.4.3.  Meétricas e pontuagdes para regressao

Algoritmos de agrupamento

8.5.1.  Técnicas de agrupamento hierarquico

8.5.2.  Técnicas de agrupamento particional

8.5.3.  Meétricas e pontuagdes para Clustering

Técnicas de regras de associagao

8.6.1. Métodos para extragdo de regras

8.6.2.  Meétricas e pontuagdes para algoritmos de regras de associagéo
Técnicas avangadas de classificagdo Multiplos Classificadores

8.7.1.  Algoritmos de Bagging

8.7.2.  Classificador “Random Forests”

8.7.3.  "Boosting” para arvores de decisao

Modelos graficos probabilisticos

8.8.1.  Modelos probabilisticos

8.8.2.  Redes bayesianas. Propriedades, representagao e parametrizagao
8.8.3.  Outros modelos graficos probabilisticos

Redes Neuronais

8.9.1.  Aprendizado de maquinas com redes neurais artificiais

8.9.2. Redes feed forward

Aprendizado profundo

8.10.1. Redes feed forward profundas

8.10.2. Redes neurais convolucionais e modelos de sequéncia

8.10.3. Ferramentas para implementacéo de redes neurais profundas

Maédulo 9. Arquiteturas e sistemas para uso intensivo de dados
9.1,

9.2.

Requisitos nédo funcionais Pilares de aplicagbes de dados massivos
9.1.1.  Confiabilidade

9.1.2. Adaptabilidade

9.1.3. Capacidade de manutengao

Modelos de dados

9.2.1.  Modelo relacional

9.2.2.  Modelo documental

9.2.3.  Modelo de dados tipo grafo

9.3.

9.4.

9.5.

9.6.

9.7.

9.8.

9.9.

9.10.

Bases de dados Gestdo de armazenamento e recuperagao de dados
9.3.1. Indices Hash

9.3.2.  Armazenamento estruturado em logs
9.3.3. ArvoresB

Formatos de codificagdo de dados

9.41. Formatos especificos de linguagem
9.42. Formatos padronizados

9.4.3. Formatos de codificagdo binaria

9.4.4.  Fluxo de dados entre processos
Replicacao

9.5.1.  Objetivos da Replicagao

9.5.2.  Modelos de replicagéo

9.5.3.  Problemas com a Replicagéo
Transagdes distribuidas

9.6.1.  Transagao

9.6.2.  Protocolos para transagoes distribuidas
9.6.3.  Transagoes serializaveis
Particionamento

9.7.1.  Formas de particionamento

9.7.2.  Interagao do indice secundario e de particionamento
9.7.3.  Reequilibrio do particionamento
Processamento de dados offline

9.8.1.  Processamento por lotes

9.8.2. Sistemas de arquivos distribuidos

9.8.3.  MapReduce

Processamento de dados em tempo real

9.9.1. Tipos de Broker de mensagens

9.9.2.  Representacéo de bancos de dados como fluxos de dados
9.9.3.  Processamento do fluxo de dados
Aplicagbes praticas no mundo dos negocios
9.10.7. Consisténcia nas leituras

9.10.2. Abordagem holistica dos dados

9.10.3. Escalonamento de um servigo distribuido
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Médulo 10. Aplicagéo pratica da Ciéncia de Dados em setores 10.8. Educagdo
de atividade empresarial 10.8.1. Implicagdes da IA e da andlise de dados na educagdo
10.8.2. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

10.1. Setor sanitario
10.1.7. Implicagdes da IA e da andlise de dados no setor sanitario

10.9. Silvicultura e agricultura
10.9.1. Implicagbes da IA e da analise de dados na Silvicultura e agricultura

10.1.2. Oportunidades e desafios o )
10.9.2. Uso em silvicultura e agricultura

10.2. Riscos e tendéncias no setor sanitario : - .
10.9.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

10.10. Recursos Humanos
10.10.7. Implicagdes da IA e da andlise de dados na gestao de recursos humanos
10.10.2. Aplicagdes praticas no mundo empresarial
10.10.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

10.2.1. Uso no setor sanitario
10.2.2. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA
10.3. Servigos financeiros
10.3.1. Implicagdes da IA e da analise de dados para o setor de servigos financeiros
10.3.2. Uso em servigos financeiros
10.3.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA
10.4. Retall
10.4.7. ImplicagGes da IA e da andlise de dados no setor de retail
10.4.2. Uso no retail
10.4.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA
10.5. Industria 4.0
10.5.7. ImplicacGes da IA e da andlise de dados na Industria 4.0
10.5.2. Uso na Industria 4.0
10.6. Riscos e tendéncias na Industria 4.0
10.6.1. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA

10.7. Administrag&o publica Vocé ainda ndo domina os aplicativos
10.7.1. ImplicagGes da IA e da andlise de dados na administragao publica

. . 5

10.7.2. Uso na administrag&o publica praUCOS de Blg Data? Testemunhe sua

10.7.3. Riscos potenciais relacionados ao uso de IA ap/icag:éo em varios setores Comerciais,
como o de publicidade’
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Estagio

Depois de concluir o periodo tedrico da primeira fase dessa especializagéo, os alunos
realizardo 120 horas de uma capacitacdo pratica em uma empresa reconhecida.
L&, o aluno contard com tutores adjuntos, onde lidard com o contexto empresarial e
tecnoldgico atual, para integrar ferramentas e técnicas relacionadas que facilitem e
otimizem a gestdo em Branding e Marketing, entre outros processos.
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Analisar estratégias, previsbes e gestdo de campanhas
de forma eficaz por meio da gestéo de dados para tomar
decisées de carreira mais confiantes”
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A Capacitagao Pratica deste programa em Data Science Management se desenvolve em
uma empresa com grande prestigio e ampla experiéncia no setor. Durante as 3 semanas, 0
aluno sera orientado em questdes praticas do Data em um horario de 8 horas de segunda
a sexta-feira, a fim de adquirir as habilidades necessarias para sua posterior incorporacéo
ao mercado de trabalho.. Nesse ambiente, o aluno lidara de forma abrangente e profunda
com a andlise de dados na organizagao empresarial, bemn como com a gestdo e a
manipulacéo de plataformas de loT com foco em ciéncia de dados.

Essa abordagem pratica € um caminho direto para os profissionais que desejam se
especializar no cenario do mundo real e ter um conhecimento abrangente em Data
Science. Além disso, ao adquirir este carater multidisciplinar, o aluno se tornara um
especialista competitivo no mercado de trabalho, que tem tido uma demanda tao alta
nos ultimos anos. Trata-se, portanto, de uma oportunidade para o manejo do Big Data,
a |IA e o Data Science Officer na reducao de custos e na maximizagao do potencial dos
recursos de uma organizacao, sejam eles publicos ou privados.

Dessa forma, os alunos aprender&o sobre as oportunidades dos dados, observando em
tempo real suas vantagens no ambiente de negadcios. Além disso, os especialistas serao
acompanhados por um orientador vinculado ao centro de colocagéo profissional, que
guiara o aluno em suas tomadas de decisao e lhe daré as bases para uma boa gestao in
situ. Além de compreender o uso de ferramentas tecnolégicas para otimizar os servigos,
o0 aluno dominara técnicas de representacdo grafica para a divulgacédo de estudos de
dados, realizara processos de mineragao de dados e transformacao de resultados, bem
como a previsdo de fenémenos futuros, entre muitas outras habilidades.

A parte pratica sera realizada com a participagao ativa do aluno executando as atividades
e os procedimentos de cada drea de competéncia (aprender a aprender e aprender a
fazer), com o acompanhamento e a orientagdo de professores e outros parceiros de
capacitagao que facilitam o trabalho em equipe e a integracdo multidisciplinar como
competéncias transversais para a pratica de Tl (aprender a ser e aprender a se relacionar).

Vocé conhece a estrutura do Big Data?
Domine a arquitetura e suas influéncias
na eficacia do processamento de
dados com a TECH"
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Os procedimentos descritos abaixo constituirdo a base da parte pratica da capacitagao,
e sua implementagao estara sujeita a disponibilidade e carga de trabalho do proprio
centro, sendo as atividades propostas as seguintes:

Médulo

Atividade Pratica

Controle de
dispositivos e
plataformas de loT
como base para a
ciéncia de dados

Manejar sensores e dispositivos de loT

Trabalhar com os protocolos dos modelos 0SI

Trabalhando com as plataformas Cloud para IoT e lloT

Aprofundar os modelos de gestdo de dados por meio de dados abertos

Implementar estratégias de seguranga de lloT

Desenvolver protocolos de IoRT (Internet of Robotics Things)

Uso de Ferramentas
da ciéncia de dados

Realizar uma andlise dos diferentes contextos

Conhecer detalhadamente os tipos de analise por meio da prética

Usar a extragdo de informagdes de um Dataset

Abordar o Dataset desde o inicio até o manejo abrangente

Colocar o balanceamento em pratica no Dataset

Projeto e
desenvolvimento de
sistemas inteligentes
e arquiteturas e
sistemas com uso
intensivo de dados

Trabalhar no processamento e na transformagéao de dados

Usar algoritmos de classificagao

Implementar as principais estratégias de regresséo linear,
regressao logistica e modelos nao lineares

Colocar em pratica os algoritmos de Bagging

Trabalhar no modelo relacional, documental e de rede

Usar bancos de dados para gestdo de armazenamento e recuperagdo de dados

Ter um conhecimento detalhado dos formatos de codificagdo de dados

Aplicagao pratica da
ciéncia de dados em
setores de negdcios

Aplicagao pratica da ciéncia de dados em vdrios setores de negécios

Abordar as diferentes fases e elementos da anélise de dados

Desenvolvimento de andlise de dados aplicada a um departamento da empresa

Abordagem de diferentes casos por meio de estratégias, previsao e gestao de
campanhas

Dominar as séries temporais

Conhecer em detalhes os esquemas para séries temporais

Aplicar os métodos bdsicos de Forecast

Dominar a andlise de residuos
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Seguro de responsabilidade civil

A principal preocupacéo desta instituicao é garantir a seguranga dos profissionais
que realizam o estagio e dos demais colaboradores necessarios para 0 processo

de capacitagao pratica na empresa. Entre as medidas adotadas para alcancar este
objetivo esta a resposta a qualquer incidente que possa ocorrer ao longo do processo
de ensino-aprendizagem.

Para isso, esta entidade educacional se compromete a fazer um seguro de
responsabilidade civil que cubra qualquer eventualidade que possa surgir durante o
periodo de estagio no centro onde se realiza a capacitacao pratica.

Esta apdlice de responsabilidade civil tera uma cobertura ampla e devera ser aceita
antes do inicio da capacitacao pratica. Desta forma, o profissional nao tera que

se preocupar com situagoes inesperadas, estando amparado até a concluséo do
programa pratico no centro.




Condicoes da Capacitacao Pratica
As condigdes gerais do contrato de estdgio para 0 programa sao as seguintes:

1. ORIENTACAO: durante o Mestrado Proprio Semipresencial o aluno contara com dois
orientadores que irao acompanha-lo durante todo o processo, esclarecendo as duvidas
e respondendo perguntas que possam surgir. Por um lado, contara com um orientador
profissional, pertencente ao centro onde é realizado o estagio, que terd o objetivo de
orientar e dar suporte ao aluno a todo momento. E por outro, contara com um orientador
académico cuja missao sera coordenar e ajudar o aluno durante todo o processo,
esclarecendo duvidas e viabilizando o que for necessario. Assim, o aluno estara sempre
acompanhado e podera resolver as duvidas que possam surgir, tanto de natureza pratica
guanto académica.

2. DURACAO: o programa de estagio terd uma duragéo de trés semanas continuas de
capacitagao pratica, distribuidas em jornadas de 8 horas, cinco dias por semana. Os
dias e horarios do programa seréo de responsabilidade do centro e o profissional sera
informado com antecedéncia suficiente para que possa se organizar.

3. NAO COMPARECIMENTO: em caso de ndo comparecimento no dia de inicio do
Mestrado Proprio Semipresencial, o aluno perdera o direito de realiza-la sem que haja
a possibilidade de reembolso ou mudanga das datas estabelecidas. A auséncia por
mais de dois dias sem causa justificada/médica resultara na rentncia ao estagio e,
consequentemente, em seu cancelamento automatico. Qualquer problema que possa
surgir durante a realizacdo do estagio, devera ser devidamente comunicado ao orientador
académico com carater de urgéncia.
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4. CERTIFICACAO: ao passar nas provas do Mestrado Proprio Semipresencial, o aluno
recebera um certificado que comprovara o periodo de estdgio no centro em questao.

5. RELACAO DE EMPREGO: o Mestrado Proprio Semipresencial ndo constitui relagdo de
emprego de nenhum tipo.

6. ESTUDOS PREVIOS: alguns centros podem exigir um certificado de estudos prévios
para a realizagao do Mestrado Proprio Semipresencial. Nesses casos, sera necessario
apresenta-lo ao departamento de estagio da TECH para que seja confirmada a atribuicdo
do centro escolhido.

7. NAO INCLUIDO: o Mestrado Préprio Semipresencial ndo incluird nenhum elemento
nao descrito nas presentes condicdes. Portanto, néo incluiacomodacao, transporte para
a cidade onde 0 estégio sera realizado, vistos ou qualquer outro servigo ndo mencionado
anteriormente.

Entretanto, em caso de duvidas ou recomendacoes a respeito, o aluno podera consultar
seu orientador académico. Este |he proporcionara as informagbes necessarias para
facilitar os procedimentos.
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Onde posso realizar
o Estagio?

Este programa de Mestrado Proprio Semipresencial inclui um estagio pratico em uma
das empresas mais renomadas por seu trabalho em Branding e marketing orientado para
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Entre no mundo do Data Science Management com um

programa que lhe ensinara ndo apenas na teoria, mas
também na pratica em uma empresa de prestigio”
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Os alunos poderéo realizar a parte pratica deste Mestrado Proprio Semipresencial nos
seguintes centros:

P Y

Informatica
EPA Digital
Pais Cidade
México Cidade do México

Endereco: Avenida Ejército Nacional 418 piso 9
Polanco V Seccién CDMX C.P 11520

Agéncia de Marketing e Comunicacao Digital

Capacitagdes praticas relacionadas:
visual Visual Analytics e Big Data
-MBA em Marketing Digital
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Informatica

s

Grupo Férmula
Pais Cidade
México Cidade do México

Endereco: Cda. San Isidro 44, Reforma Soc,
Miguel Hidalgo, 11650 Ciudad de México, CDMX

Empresa lider em comunicagao multimidia
e criagdo de contetido

Capacitagdes praticas relacionadas:
-Design Gréfico
-Gestdo de Pessoas
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Metodologia

Este curso oferece uma maneira diferente de aprender. Nossa metodologia
¢ desenvolvida através de um modo de aprendizagem ciclico: o Relearning.
Este sistema de ensino é utilizado, por exemplo, nas faculdades de medicina
mais prestigiadas do mundo e foi considerado um dos mais eficazes pelas
principais publicagdes cientificas, como o New England Journal of Medicine.




Descubra o Relearning, um sistema que abandona

a aprendizagem linear convencional para realiza-la
através de sistemas de ensino ciclicos: uma forma de
aprendizagem que se mostrou extremamente eficaz,
especialmente em disciplinas que requerem memorizagcao”
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Estudo de caso para contextualizar todo o conteudo

Nosso programa oferece um meétodo revolucionario para desenvolver as habilidades
e 0 conhecimento. Nosso objetivo é fortalecer as competéncias em um contexto de Mount Everest
mudanca, competitivo e altamente exigente.

Com a TECH vocé ira experimentar uma
forma de aprender que esta revolucionando
as bases das universidades tradicionais em
todo o mundo”

Vocé tera acesso a um sistema de
aprendizagem baseado na repeticao, por
meio de um ensino natural e progressivo ao
longo de todo o programa.




Através de atividades de colaboracdo e

casos reais, 0 a

luno aprendera a resolver
lexas em ambientes reais

situagdes comp
de negocios.
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Um método de aprendizagem inovador e diferente

Este curso da TECH é um programa de ensino intensivo, criado do zero, que
propGe os desafios e decisbes mais exigentes nesta drea, em ambito nacional ou
internacional. Através desta metodologia, o crescimento pessoal e profissional €
impulsionado em diregao ao sucesso. O método do caso, técnica que constitui

a base deste conteldo, garante que a realidade econdmica, social e profissional
mais atual seja adotada.

‘ ‘ Nosso programa prepara vocé

para enfrentar novos desafios em
ambientes incertos e alcancar o
SuCesso na sua carreira”

0 método do caso é o sistema de aprendizagem mais utilizado nas principais escolas
de Informatica do mundo, desde que elas existem. Desenvolvido em 1912 para que 0s
estudantes de Direito ndo aprendessem a lei apenas com base no contetdo teorico, o
método do caso consistia em apresentar-lhes situagdes realmente complexas para que
tomassem decisdes conscientes e julgassem a melhor forma de resolvé-las. Em 1924
foi estabelecido como o método de ensino padrdo em Harvard.

Em uma determinada situagdo, o que um profissional deveria fazer? Esta é a pergunta
gue abordamos no método do caso, um método de aprendizagem orientado para a
agao. Ao longo do curso, 0s alunos vao se deparar com multiplos casos reais. Terao
que integrar todo o conhecimento, pesquisar, argumentar e defender suas ideias

e decisoes.
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Metodologia Relearning

A TECH utiliza de maneira eficaz a metodologia do estudo de caso
com um sistema de aprendizagem 100% online, baseado na repeticao,
combinando elementos didaticos diferentes em cada aula.

Potencializamos o Estudo de Caso com o melhor método de ensino
100% online: o Relearning.

Em 2019 alcancamos os melhores resultados
de aprendizagem entre todas as universidades
online do mundo.

Na TECH vocé aprendera através de uma metodologia de vanguarda,
desenvolvida para capacitar os profissionais do futuro. Este método,
na vanguarda da pedagogia mundial, se chama Relearning.

learning
from an
expert

Nossa universidade € uma das Unicas que possui a licenga para
usar este método de sucesso. Em 2019 conseguimos melhorar os
niveis de satisfacéo geral dos nossos alunos (qualidade de ensino,
qualidade dos materiais, estrutura dos curso, objetivos, entre outros)
com relagéo aos indicadores da melhor universidade online.
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No nosso programa, a aprendizagem nao é um processo linear, ela acontece em
espiral (aprender, desaprender, esquecer e reaprender). Portanto, combinamos cada
um desses elementos de forma concéntrica. Esta metodologia ja capacitou mais de

650 mil universitarios com um sucesso sem precedentes em campos tao diversos
como a biogquimica, a genética, a cirurgia, o direito internacional, habilidades
administrativas, ciéncia do esporte, filosofia, direito, engenharia, jornalismo, historia,
mercados e instrumentos financeiros. Tudo isso em um ambiente altamente
exigente, com um corpo discente com um perfil socioecondémico médio-alto e uma
média de idade de 43,5 anos.

O Relearning permitira uma aprendizagem com menos
esforco e mais desempenho, fazendo com que vocé se
envolva mais em sua especializagdo, desenvolvendo o
espirito critico e sua capacidade de defender argumentos
e contrastar opinides: uma equagao de sucesso.

A partir das Ultimas evidéncias cientificas no campo da neurociéncia, sabemos
como organizar informagoes, ideias, imagens, memorias, mas sabemos também
gue o lugar e o contexto onde aprendemos algo é fundamental para nossa
capacidade de lembra-lo e armazena-lo no hipocampo, para manté-lo em nossa
memoria a longo prazo.

Desta forma, no que se denomina Neurocognitive context-dependent e-learning, os
diferentes elementos do nosso programa estao ligados ao contexto onde o aluno
desenvolve sua pratica profissional.
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Neste programa, oferecemos o melhor material educacional, preparado especialmente para os profissionais:

Material de estudo

>

Todo o conteudo foi criado especialmente para o curso pelos especialistas que irédo
ministra-lo, o que faz com que o desenvolvimento didatico seja realmente especifico
e concreto.

Posteriormente, esse conteldo é adaptado ao formato audiovisual, para criar o método
de trabalho online da TECH. Tudo isso, com as técnicas mais inovadoras que proporcionam
alta qualidade em todo o material que € colocado a disposi¢ao do aluno.

Masterclasses

Ha evidéncias cientificas sobre a utilidade da observacgao de terceiros especialistas.

0 "Learning from an expert” fortalece o conhecimento e a memoria, além de gerar
seguranga para a tomada de decisdes dificeis no futuro.

Praticas de habilidades e competéncias

Serdo realizadas atividades para desenvolver competéncias e habilidades especificas
em cada drea tematica. Praticas e dindmicas para adquirir e ampliar as competéncias
e habilidades que um especialista precisa desenvolver no contexto globalizado

em que vivemos.

Leituras complementares

Artigos recentes, documentos de consenso e diretrizes internacionais, entre outros.
\l/ Na biblioteca virtual da TECH o aluno tera acesso a tudo o que for necessario para
complementar a sua capacitagao.




Estudos de caso

Os alunos irdo completar uma selecdo dos melhores estudos de caso escolhidos
especialmente para esta capacitagao. Casos apresentados, analisados e
orientados pelos melhores especialistas do cenario internacional.

Resumos interativos

A equipe da TECH apresenta o conteldo de forma atraente e dindmica através
de pilulas multimidia que incluem audios, videos, imagens, graficos e mapas
conceituais para consolidar o conhecimento.

Este sistema exclusivo de capacitacdo por meio da apresentacao de contetdo
multimidia foi premiado pela Microsoft como “"Caso de sucesso na Europa”.

Testing & Retesting

Avaliamos e reavaliamos periodicamente o conhecimento do aluno ao longo do
programa, através de atividades e exercicios de avaliacao e autoavaliacéo, para
que possa comprovar que esta alcangando seus objetivos.
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Certificado

O Mestrado Préprio Semipresencial em Data Science Management (DSO, Data Science
Officer) garante, além da capacitagdo mais rigorosa e atualizada, o acesso a um titulo
de Mestrado Proprio Semipresencial emitido pela TECH Universidade Tecnoldgica.
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Conclua este programa de estudos com
SUCEeSSo e receba o seu certificado sem
sair de casa e sem burocracias”
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Este Mestrado Proprio Semipresencial em Data Science Management (DSO, Data Além do certificado de concluséo, o aluno podera solicitar uma declaragéo e o
Science Officer) conta com o contelido mais completo e atualizado do cendrio certificado do conteldo do programa. Para isso, sera necessario entrar em contato com
profissional e académico. o orientador académico, que ird proporcionar todas as informacdes necessarias.

Uma vez aprovadas as avaliagdes, o aluno recebera por correio o certificado*
correspondente ao titulo de Mestrado Proprio Semipresencial emitido pela TECH

o . Titulo: Mestrado Préprio em Data Science Management (DSO, Data Science Officer)
Universidade Tecnoldgica.

Modalidade: Semipresencial (Online + Estagio)

Duracéo: 12 meses

Q
tecn universidade Mestrado Préprio Semipresencial em Data Science Management (DSO, Data Science Officer)
» tecnoldgica

Contelido programatico
Outorga o presente

Tipo de disciplina Horas Curso  Disciplina Horas  Tipo
DIPLOMA Obrigatéria (08) TS0 1 Andlise de dados na organizagao empresarial 150 0B
a Optativa (0P) o 1 Gestdo, Manipulagdo de Dados e Informagdes paraa 150 OB

Sr./Sra com documento de identidade n° Estégios Externos (EE) 120 P
. — — 1 Dispositivos e Plataformas loT como base para a 150 0B

por ter concluido e aprovado com sucesso o programa de ee 0 Ciéncia
Total 1.620 1 Representagao grafica para analise de dados 15 0B
2 1 Ferramentas da ciéncia de dados 150 0B
MESTRADO PROPRIO SEMIPRESENCIAL 1 Mineragéo de Datos. Selegdo, pré-processamento 150 OB
1 isibil e andlise de feno & 15 0B
em 1 Designe de sistemas inteli 150 0B
. . . 1 Arquiteturas e sistemas para uso intensivo de dados 150 OB
Data Science Management (DSO, Data Science Officer) 1 Aplicago pratica da Ciéncia de Dados em setores de 150 OB

atividade empresarial

Este é um curso proprio desta Universidade, com duragéao de 1.620 horas, com data de inicio
dd/mm/aaaa e data final dd/mm/aaaaa.

A TECH é uma Institui¢do Privada de Ensino Superior reconhecida
pelo Ministério da Educagéo Publica em 28 de junho de 2018.

Em 17 de junho de 2020

—___ )
Z te Cn universidade
W Ma.Tere Guevara Navarro » tecnolégica

i
Ma.Tere Guevara Navarro Reitora

Reitora

codigo tnico TECH: AFWOR23S techtitute.com/titulos.

*Apostila de Haia: Caso o aluno solicite que seu certificado seja apostilado, a TECH EDUCATION providenciard a obtengdo do mesmo a um custo adicional.
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Mestrado Préprio Semipresencial

Data Science Management
(DSO, Data Science Officer)

Modalidade: Semipresencial (Online + Estagio)
Duracéo: 12 meses
Certificado: TECH Universidade Tecnoldgica



Mestrado Préoprio Semipresencial

Data Science Management
(DSO, Data Science Officer)
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