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Presentacion

En plena era digital, la explosion de datos generados por empresas ha dado lugar a
una creciente necesidad de gestionar, analizar y aprovechar estos datos de manera
efectiva. En este contexto, el campo de Data Science Management surge como una
disciplina interdisciplinaria que sirve para abordar los desafios asociados con la gestion
de datos a gran escala. Ante esta coyuntura, a los informaticos se les abre un amplio
abanico de oportunidades laborales en ambitos de diversa indole. No obstante, para
aprovechar estas posibilidades, los especialistas requieren mantenerse a la vanguardia
de los ultimos avances tecnoldgicos que se han producido en esta area. Por eso,
TECH presenta una innovadora titulacién universitaria que ahondara en las Ultimas
innovaciones en esta rama.
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Gracias a este Master Semipresencial,
construiras modelos predictivos empleando
algoritmos de Machine Learning para prever
tendencias, patrones y resultados futuros a
partir de datos historicos”
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La Inteligencia Artificial (IA) se ha convertido en una herramienta provechosa para
los profesionales del Data Science Management, que les permite analizar grandes
volumenes de datos, identificar patrones complejos y tomar decisiones automatizadas.
Sin embargo, pese sus adelantos tecnoldgicos, los profesionales se enfrentan a una
serie de desafios durante el ejercicio de su labor. Por ejemplo, a medida que aumenta
la complejidad de los modelos de IA 'y el volumen de datos, los expertos enfrentan
retos en términos de escalabilidad o rendimiento. Por eso, deben encontrar nuevas
formas de desarrollar modelos que puedan manejar grandes cantidades de datos
y funcionar de manera eficiente en entornos en tiempo real.

En este contexto, TECH lanza un pionero e innovador Master Semipresencial en Data
Science Management. Disefiado por expertos en esta materia, el itinerario académico
profundizard en aspectos tales como la Analitica del Dato en las organizaciones
empresariales o la Gestion y Manipulacion de Informacion. De igual modo, el temario
brindara al alumnado las claves para manejar con destrezas instrumentos como el
Aprendizaje Automatico, Mineria de Datos o Internet of Things. Cabe destacar que, tras
superar la etapa tedrica, el programa contempla una estancia practica en una institucion
de prestigio. De esta forma, los egresados podran aplicar todo lo aprendido a la practica,
en un entorno de trabajo real dotado con herramientas tecnoldgicas de primera categoria.

De esta forma, TECH ofrece una excelente oportunidad, a los profesionales que buscan
progresar en sus carreras. Ademas, ofrece a los especialistas la flexibilidad para poder
consultar el plan de estudio online, y al mismo tiempo, les facilita una experiencia
practica en una prestigiosa institucion. Ademas, el egresado podré participar en un
conjunto exclusivo 10 Masterclasses suplementarias, creadas por un reconocido
experto de enorme fama internacional en el demandado campo de la Ciencia de Datos.

Este Master Semipresencial en Data Science Management (DSO, Data Science
Officer) contiene el programa mas completo y actualizado del mercado. Sus
caracteristicas mas destacadas son:

+ Desarrollo de mas de 100 casos informaticos presentados por profesionales expertos
en andlisis e interpretacion de datos y profesores universitarios de amplia experiencia
en el sector digital

+ Sus contenidos graficos, esquematicos y eminentemente practicos con los que estan
concebidos, recogen una informacion cientifica y asistencial sobre aquellas disciplinas
médicas indispensables para el ejercicio profesional

+ Desarrollo de habilidades analiticas in situ para tomar decisiones de calidad

+ Pruebas de las mejores practicas para la gestion del dato segun su tipologia y usos

+ Andlisis de herramientas para la gestion del dato mediante lenguajes de programacion

+ Seleccién de herramientas y métodos generales mas apropiados para modelar cada
Dataset en funcion del preprocesamiento realizado

+ Desarrollo e implementacion de los algoritmos empleados para el preprocesamiento
de datos

+ Todo esto se complementaré con lecciones teoricas, preguntas al experto, foros
de discusion de temas controvertidos y trabajos de reflexion individual

+ Disponibilidad de los contenidos desde cualquier dispositivo fijo o portatil con conexion
ainternet

+ Ademas, podras realizar una estancia de practicas en una de las mejores agencias
de publicidad



¢ Te gustaria especializarte en Ciencia

de Datos? Con TECH, tendras acceso a

10 Masterclasses exclusivas y adicionales,
impartidas por un renombrado docente de
reconocimiento internacional”

En esta propuesta de Master, de caracter profesionalizante y modalidad semipresencial, el
programa esta dirigido a la actualizacion de profesionales de la Informatica y el Marketing
gue desarrollan sus funciones en agencias de publicidad y direccion estratégica y que
requieren un alto nivel de cualificacién en nuevas tecnologias. Los contenidos estan
basados en el andlisis de datos, y orientados de manera didactica para integrar el saber
tedrico en la practica profesional.

Gracias a su contenido multimedia elaborado con la ultima tecnologia educativa,
permitiran al profesional un aprendizaje situado y contextual, es decir, un entorno
simulado que proporcionara un aprendizaje inmersivo programado para entrenarse
ante situaciones reales. El disefio de este programa se centra en el Aprendizaje Basado
en Problemas, mediante el cual debera tratar de resolver las distintas situaciones de
practica profesional que se le planteen a lo largo del mismo. Para ello, contara con la
ayuda de un novedoso sistema de video interactivo realizado por reconocidos expertos.
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Este Master Semipresencial te otorgara una
comprension profunda sobre como aplicar
técnicas de Dara Science en diferentes
sectores y contextos empresariales.

Expande tus habilidades en el
procesamiento de grandes volumenes de
datos y descubre la evolucion del analisis del
Big Data en comparacion con los métodos
tradicionales de analisis de datos.
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¢ Por que cursar este
Master Semipresencial?

El alumno que acceda a este Master Semipresencial lograra adquirir un dominio
exhaustivo de los procedimientos de modelizacion clasicos y avanzados a través del
curso de una titulacion disefiada, de manera exclusiva para que lo consigan en tan solo
12 meses. Se trata de un programa a través del cual los egresados lograran ampliar sus
conocimientos de manera exhaustiva con material académico de la maxima calidad.
Ademas, podran fijarlos, a posteriori, a través de una estancia practica sin parangén en
la que trabajaran codo con codo con los mejores profesionales del ambito informatico.
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1. Actualizarse a partir de la ultima tecnologia disponible

Con la llegada de la Industria 4.0, la tecnologia se ha convertido en un aspecto
fundamental en cualquier sector profesional, especialmente en el campo del Data Science
Management. Esto se debe a que proporcionan a los expertos de la informatica las
herramientas necesarias para procesar, almacenar y visualizar grandes voliumenes de
datos de forma eficiente. Por eso, mediante este Mdaster Semipresencial, los egresados
contaran con los instrumentos tecnologicos mas avanzados para desempefiar su labor
con eficacia.

2. Profundizar a partir de la experiencia de los mejores especialistas

TECH ofrece a sus alumnos la guia personalizada de destacados expertos en Data
Science Management. De esta forma, estos especialistas los acompafiaran durante
todo su proceso de aprendizaje para ayudarles a optimizar sus habilidades y resolver
cualquier duda que puedan tener.

3. Adentrarse en entornos de primera

Para enriquecer la ensefianza tedrica del Master Semipresencial, TECH realiza

una cuidadosa seleccion de centros de capacitacion practica a nivel nacional e
internacional. Esta seleccién garantiza un ambiente laboral innovador y colaborativo,
donde los egresados podran adquirir nuevas habilidades y experiencias de la mano de
profesionales experimentados. Sin duda, se trata una oportunidad Unica para aprender
de manera practica y efectiva.
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4. Combinar la mejor teoria con la practica mas avanzada

A pesar de que el programa incluye una parte tedrica extensa, la fase practica es
igualmente crucial. Durante esta etapa, mediante diversas herramientas de aprendizaje
practico, los alumnos se involucraran en proyectos que les proporcionaran los
conocimientos mas recientes en el campo del Data Science Management.

5. Expandir las fronteras del conocimiento

TECH brinda la posibilidad de realizar esta Capacitacion Practica no solo en centros de
envergadura nacional, sino también internacional. Asi, los especialistas podran expandir
sus fronteras y ponerse al dia con los mejores profesionales en el campo del Data
Science Management.

Tendras una inmersion practica total
en el centro que tu mismo eljjas”
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Objetivos

Gracias a este Master Semipresencial, los profesionales de la informatica dispondran
de un conocimiento avanzado en el area del Data Science Management. De igual modo,
los egresados manejaran con eficacia herramientas tecnoldgicas de vanguardia tales
como la Inteligencia Artificial, el Aprendizaje Automatico o la Mineria de Datos, entre
otros. Asimismo, el alumnado adquirira las competencias necesarias para gestionar
proyectos de Data Science de manera efectiva, desde la definicion de objetivos hasta
la implementacion de soluciones.
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Utilizaras algoritmos avanzados para examinar
grandes volumenes de datos y extraer informacion
significativa que contribuya a identificar tendencias”
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Objetivo general

+ El objetivo del Master Semipresencial en Data Science Management es enriquecer
y potenciar las habilidades de expertos en disciplinas como la Informatica o Marketing
para que puedan explorar los beneficios de aplicar técnicas de Andlisis de Datos en
diversos departamentos empresariales. Al participar en este programa, los alumnos
profundizaran en el uso de herramientas de software para la visualizacion y analisis
de datos. Todo esto les permitira a los especialistas proponer técnicas y objetivos
para aumentar la productividad en el entorno empresarial

El objetivo de TECH eres tu: dale un impulso
a tu carrera profesional como informatico
y destaca en un sector altamente demandado
por las empresas”
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Objetivos especificos

Mddulo 1. Analitica del dato en la organizacién empresarial
+ Desarrollar habilidades analiticas para tomar decisiones de calidad

+ Examinar campafas de Marketing y comunicacion efectivas

+ Determinar la creacion de cuadros de mando y kpi's en funcion del departamento
+ Generar conocimiento especializado para desarrollar analisis predictivos

+ Proponer planes de negocio y de fidelizacién basados en estudios de mercado
+ Desarrollar la capacidad de escuchar al cliente

+ Aplicar conocimientos estadisticos, cuantitativos y técnicos en situaciones reales

Mddulo 2. Gestion, manipulacion de datos e informacién para Ciencia de Datos
+ Realizar un andlisis de datos

+ Unificar datos diversos: lograr la consistencia de la informacion
+ Producir informacion relevante, eficaz para la toma de decisiones

+ Determinar las mejores practicas para la gestion del dato segun su tipologia
y USOS

+ Establecer politicas de acceso y reutilizacion de los datos

+ Garantizar la seguridad y disponibilidad: disponibilidad, integridad y confidencialidad
de la informacién

+ Examinar las herramientas para la gestion del dato mediante lenguajes de programacion
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Mddulo 3. Dispositivos y plataformas loT como base para la Ciencia de Datos
+ |dentificar qué es 0T (Internet of Things) e IloT (Industrial Internet of Things)

*

*

*

+ Identificar los protocolos y tecnologias de comunicaciones empleadas en loT

+ Examinar las distintas plataformas Cloud en loT: propdsito general, industriales,

*

*

*

Examinar el Consorcio de Internet Industrial
Analizar qué es la arquitectura de referencia del 0T

Abordar los sensores y dispositivos loT y su clasificacién

de codigo abierto
Desarrollar los mecanismos de intercambio de datos
Establecer los requisitos y estrategias de seguridad

Presentar las distintas areas de aplicacion loT e lloT

Mddulo 4. Representacion grafica para andlisis de datos

+ Generar conocimiento especializado en representacion y analitica de datos

*

*

*

*

Examinar los diferentes tipos de datos agrupados

Establecer las representaciones graficas mas usadas en diferentes ambitos
Determinar los principios del disefio en la visualizacion de datos
Presentar la narrativa gréfica como herramienta

Analizar las diferentes herramientas software para graficado y andlisis
exploratorio de datos

Maodulo 5. Herramientas de Ciencia de Datos

*

Desarrollar habilidades para convertir los datos en informacion de la que se pueda
extraer conocimiento

Determinar las caracteristicas principales de un Dataset, su estructura, componentes
y las implicaciones de su distribucion en el modelado

Fundamentar la toma de decisiones realizando analisis completos previos de los datos

Desarrollar habilidades para resolver casos practicos haciendo uso de técnicas

de ciencia de datos

Establecer las herramientas y métodos generales mas apropiados para modelar
cada Dataset en funcién del preprocesamiento realizado

Evaluar los resultados de forma analitica, comprendiendo el impacto de la estrategia
escogida en las distintas métricas

Demostrar capacidad critica ante los resultados obtenidos tras aplicar métodos

de preprocesamiento o modelado

Mddulo 6. Mineria de datos. Seleccion, preprocesamiento y transformacion

*

Generar conocimiento especializado sobre los estadisticos previos para cualquier
analisis y evaluacion de datos

Desarrollar las habilidades necesarias para la identificacion, preparacion
y transformacion de datos

Evaluar las distintas metodologfas presentadas e identificar ventajas e inconvenientes
Examinar los problemas en entornos de datos de alta dimensionalidad

Desarrollar la implementacion de los algoritmos empleados para el preprocesamiento
de datos

Demostrar la capacidad de interpretar la visualizacion de los datos para
un analisis descriptivo

Desarrollar conocimiento avanzado sobre las diferentes técnicas de preparacion
de datos existentes para la limpieza, normalizacion y transformacion de datos
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Mddulo 7. Predictibilidad y andlisis de fendmenos estocasticos Mddulo 9. Arquitecturas y sistemas para uso intensivo de datos
+ Analizar las Series Temporales + Determinar los requisitos de los sistemas de uso masivo de datos
+ Desarrollar la formulacion y las propiedades basicas de los modelos univariantes + Examinar diferentes modelos de datos y analizar las bases de datos
de series temporales + Analizar las funcionalidades clave para los sistemas distribuidos y su importancia
+ Examinar la metodologia de modelizacién y prediccion de Series Temporales reales en diferentes tipos de sistemas
+ Determinar los modelos univariantes incluyendo atipicos + Evaluar qué aplicaciones de uso extendido utilizan los fundamentos de los sistemas
+ Aplicar modelos de regresion dindmica y aplicar la metodologia de la construccion distribuidos para disefiar sus sistemas
de dichos modelos a partir de series observadas + Analizar el modo en el que las bases de datos almacenan y recuperan informacion
+ Abordar el andlisis espectral de series temporales univariantes, asi como los aspectos + Concretar los diferentes modelos de replicado y los problemas asociados
fundamentales relacionados con la inferencia basada en el periodograma + Desarrollar las formas de particionado y las transacciones distribuidas

su interpretacion 4 . . o
y P + Determinar los sistemas por lotes y los sistemas en (casi) tiempo real

+ Estimar la probabilidad y la tendencia de una Serie Temporal para un horizonte

temporal establecido Médulo 10. Aplicacion practica de la ciencia de datos en sectores

de actividad empresarial

Mddulo 8. Disefio y desarrollo de sistemas inteligentes + Analizar el estado del arte de la Inteligencia Artificial (IA) y la analitica de datos
* Analizar el paso de informacion a conocimiento + Desarrollar conocimiento especializado sobre las tecnologias mas utilizadas
+ Desarrollar los diferentes tipos de técnicas de aprendizaje automatico « Generar una mejor comprension de la tecnologia mediante casos de uso
+ Examinar las métricas y puntuaciones para cuantificar la calidad de los modelos + Analizar las estrategias elegidas para seleccionar las mejores tecnologias
+ Implementar los distintos algoritmos de aprendizaje automatico a implementar
+ |dentificar los modelos de razonamiento probabilistico + Determinar los ambitos de aplicacion
+ Asentar las bases del aprendizaje profundo + Examinar los riesgos reales y potenciales de la tecnologia aplicada
+ Evidenciar las competencias adquiridas para comprender los diferentes algoritmos + Proponer beneficios derivados del uso

de aprendizaje automatico

*

Identificar tendencias a futuro en sectores especificos
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Competencias

Tras superar este Master Semipresencial en Data Science Management, los profesionales
de la Informatica habran adquirido competencias avanzadas para brindar servicios de
excelsa calidad a una amplia gama de empresas de diferentes sectores. En este sentido,
los egresados dominaran herramientas tecnologicas sofisticadas como la Inteligencia
Artificial, el Aprendizaje Automatico, Internet of Things o Mineria de Datos. Gracias a esto,
los expertos estaran altamente cualificados para planificar, ejecutar y gestionar proyectos
innovadores de Ciencias de Datos.
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@ @ Realizaras una gestion eficiente de las

bases y sistemas de almacenamiento
de datos, garantizando asi su seguridad”
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Competencias generales

+ Desarrollar una perspectiva técnica y de negocio del analisis del dato

+ Comprender los diferentes algoritmos, plataformas y herramientas mas actuales para
la exploracion, visualizacion, manipulacion, procesamiento y andlisis de los datos

+ Implementar una vision empresarial necesaria para la puesta en valor como elemento
clave para la toma de decisiones

*

Poder abordar problemas especificos al analisis de datos

Obtendras habilidades para abordar
desafios complejos relacionados con
el Analisis y Gestion de Datos empleando
enfoques creativos”




Competencias |21 tecn

Competencias especificas

+ Especializarse en Data Science desde la perspectiva técnica y de negocio

+ Visualizar datos del modo méas adecuado para favorecer su comparticion y la comprension
por diferentes perfiles

+ Abordar las areas funcionales fundamentales de la organizacion donde la ciencia de datos
puede aportar un mayor valor

+ Desarrollar el ciclo de vida del dato, su tipologia y las tecnologias y fases necesarias
para su gestion

+ Desarrollar conocimiento avanzado en las técnicas fundamentales de mineria de datos
para la seleccion, el preprocesamiento y la transformacién de datos

+ Especializarse en los principales algoritmos de Machine Learning para la extraccion
de conocimiento oculto en los datos

+ Generar conocimiento especializado en las arquitecturas y sistemas software necesarias
para el uso intensivo de datos

+ Determinar como el loT puede suponer una fuente de generacion de datos e informacion
clave sobre la que aplicar ciencia de datos para extraccion de conocimiento

+ Analizar las diferentes formas de aplicacion de ciencia de datos en distintos sectores
o verticales mediante el aprendizaje de ejemplos reales




05
Direccion del curso

En su compromiso por brindar las titulaciones universitarias mas completas

y actualizadas del panorama académico, TECH realiza un minucioso proceso
para conformar sus claustros docentes. Para este Master Semipresencial, retine
a auténticos profesionales en el dambito del Data Science Management. Dichos
expertos atesoran una dilatada trayectoria laboral, donde han formado parte de
reconocidas empresas tecnoldgicas. Por consiguiente, los egresados cuentan con
las garantias que demandan para acceder a una experiencia académica de primer
nivel, que expandird sus perspectivas profesionales significativamente.
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Director Invitado Internacional

El Doctor Tom Flowerdew es una figura destacada internacionalmente en el campo de la ciencia
de datos. Asi, se ha desempefiado como Vicepresidente de Ciencia de Datos en MasterCard, en
Londres. En este rol, ha sido responsable de la preparacion, operacion y estrategia de un equipo
consolidado en este dmbito, con la misién de apoyar un portafolio de productos innovadores en

pagos, luchar contra el lavado de dinero (AML) y analizar casos de uso de criptomonedas.

Asimismo, ha sido Director de Ciencia de Datos en Soluciones de Ciberinteligencia, también en

MasterCard, donde ha liderado la integracion de datos para respaldar productos revolucionarios
basados en criptomonedas. De hecho, su capacidad para manejar datos complejos y desarrollar
soluciones avanzadas ha sido fundamental para el éxito de mdultiples proyectos en el ambito de

la ciberseguridad y las finanzas.

Igualmente, para la empresa Featurespace, ha ocupado varios roles cruciales, incluyendo el de
Jefe de Entrega de Productos Estandarizados, en Cambridge, liderando un equipo y un proyecto
de transformacion que ha reducido el tiempo y esfuerzo de entrega en mas del 75%. Ademas,
como Director de Entrega, en la sede de Estados Unidos, ha gestionado todas las funciones de
entrega de la empresa en América del Norte, mejorando significativamente la eficiencia operativa

y fortaleciendo las relaciones con los clientes.

Adicionalmente, el Doctor Tom Flowerdew ha demostrado su habilidad para construir y liderar

equipos de alto rendimiento a lo largo de su carrera, destacando su rol como Cientifico de Datos,

tanto en Atlanta, donde ha reclutado y gestionado un grupo de experto en el campo, como en
Cambridge. De este modo, su enfoque en la innovacion y la resolucién de problemas ha dejado
una marca indeleble en las organizaciones donde ha trabajado, consolidandose como un lider

influyente en el ambito de la ciencia de datos.
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Dr. Flowerdew, Tom

+ Vicepresidente de Ciencia de Datos en MasterCard, Londres, Reino Unido

+ Director de Ciencia de Datos, en Soluciones de Ciberinteligencia,
en MasterCard, Londres

+ Jefe de Entrega de Productos Estandarizados en Featurespace, Cambridge

+ Director de Entrega, para Estados Unidos, en Featurespace, Cambridge
Cientifico de Datos en Featurespace, Atlanta, Georgia, Estados Unidos

+ Cientifico de Datos en Featurespace, Cambridge

+ Investigador en Estadistica e Investigacion Operativa en la Universidad
de Lancaster

+ Doctor en Investigacion de Operaciones por la Universidad de Lancaster
+ Graduado en Ingenieria de Sistemas por BAE Systems
+ Licenciado en Matematicas por la Universidad de York

Gracias a TECH podras
aprender con los mejores
profesionales del mundo”
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Direccion

Dr. Peralta Martin-Palomino, Arturo

CEOQy CTO en Prometeus Global Solutions

CTO en Korporate Technologies

CTO en Al Shepherds GmbH

Consultor y Asesor Estratégico Empresarial en Alliance Medical
Director de Disefio y Desarrollo en DocPath

Doctor en Ingenieria Informatica por la Universidad de Castilla-La Mancha

Doctor en Economia, Empresas y Finanzas por la Universidad Camilo José Cela

Doctor en Psicologia por la Universidad de Castilla-La Mancha

Master en Executive MBA por la Universidad Isabel |

Master en Direccion Comercial y Marketing por la Universidad Isabel |

Master Experto en Big Data por Formacion Hadoop

M@ster en Tecnologias Informaticas Avanzadas por la Universidad de Castilla-La Mancha

Miembro de: Grupo de Investigacion SMILE
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Profesores
Diia. Fernandez Meléndez, Galina D. Armero Fernandez, Rafael
+ Especialista en Big Data + Business Intelligence Consultant en SDG Group
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Aprovecha la oportunidad para conocer
los ultimos avances en esta materia
para aplicarla a tu practica diaria”
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Desarrollaras competencias avanzadas
para crear visualizaciones de datos
claras y efectivas, comunicando los
hallazgos con rigurosidad”
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Maédulo 1. Analitica del dato en la organizacion empresarial

1.1.  Analisis de negocio
1.1.1.  Andlisis de negocio
1.1.2.  Estructura del dato
1.1.3.  Fasesy elementos
1.2.  Analitica del dato en la empresa
1.2.1.  Cuadros de mando y kpi's por departamentos
1.2.2.  Informes operativos, tacticos y estratégicos
1.2.3.  Analitica del dato aplicada a cada departamento
1.2.3.1. Marketing y comunicacion
1.2.3.2. Comercial
1.2.3.3. Atencion al cliente
1.2.3.4. Compras
1.2.3.5. Administracion
1.2.3.6. RR.HH.
1.2.3.7. Produccion
1.238.1T
1.3, Marketing y comunicacion
1.3.1.  Kpi's a medir, aplicaciones y beneficios
1.3.2.  Sistemas de Marketing y Data Warehouse

1.3.3.  Implementacion de una estructura de analitica del dato en Marketing

1.3.4.  Plan de Marketing y comunicacion
1.3.5.  Estrategias, prediccion y gestion de campafias
1.4.  Comercial y ventas
1.4.1.  Aportaciones de analitica del dato en el drea comercial
1.4.2.  Necesidades del departamento de ventas
1.4.3. Estudios de mercado
1.5, Atencion al cliente
1.5.1.  Fidelizacion
1.5.2.  Calidad personal e inteligencia emocional
1.5.3.  Satisfaccion del cliente

1.6.

1.7.

1.8.

1.9.

Maédulo 2. Gestion, Manipulacion de datos e informacion para Ciencia

Compras

1.6.1. Analitica del dato para estudios de mercado

1.6.2.  Analitica del dato para estudios de competencia
1.6.3. Otras aplicaciones

Administracion

1.7.1.  Necesidades en el departamento de administracion
1.7.2.  Data Warehouse y andlisis de riesgo financiero

1.7.3.  Data Warehouse y andlisis de riesgo de crédito
Recursos humanos

1.8.1.  RR.HH. y beneficios de la analitica del dato

1.8.2.  Herramientas de analitica del dato en el departamento de RR.HH.
1.8.3.  Aplicacion de analitica del dato en los RR.HH.
Produccion

1.91.  Analisis de datos en un departamento de produccién
1.9.2. Aplicaciones

1.9.3. Beneficios

T

1.10.1. Departamento de IT

1.10.2. Analitica del dato y transformacion digital

1.10.3. Innovaciony productividad

de Datos

2.1.

2.2.

Estadistica. Variables, indices y Ratios
2.1.1.  LaEstadistica

2.1.2.  Dimensiones estadisticas
2.1.3.  Variables, Indices y Ratios

Tipologia del dato

2.21.  Cualitativos
2.2.2.  Cuantitativos
2.2.3. Caracterizacion y categorias



2.3.

2.4.

2.5.

2.6.

2.7.

2.8.

29.

2.10.

Conocimiento de los datos a partir de medidas
2.3.1.  Medidas de centralizacion

2.3.2.  Medidas de dispersion

2.3.3.  Correlacion

Conocimiento de los datos a partir de graficos
2.4.1.  Visualizacion segun el tipo de dato
2.4.2. Interpretacion de informacion grafica
2.4.3.  Customizacion de graficos con R
Probabilidad

2.51.  Probabilidad

2.5.2.  Funcion de probabilidad

2.5.3.  Distribuciones

Recoleccion de datos

2.6.1.  Metodologia de recoleccion

2.6.2.  Herramientas de recoleccion

2.6.3. Canales de recoleccion

Limpieza del dato

2.7.1.  Fasesde lalimpieza de datos

2.7.2.  Calidad del dato

2.7.3.  Manipulacion de datos (con R)
Andlisis de datos, interpretacion y valoracion de resultados
2.8.1. Medidas estadisticas

2.8.2. Indices de relacion

2.8.3.  Mineria de datos

Almacén del dato (Data Warehouse)

29.1. Elementos

292. Disefio

Disponibilidad del dato

2.10.1. Acceso

2.10.2. Utilidad

2.10.3. Seguridad
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Maédulo 3. Dispositivos y plataformas [oT como basepara la Ciencia

de Datos

3.1. Internet of Things
3.1.1. Internet del futuro, Internet of Things
3.1.2.  Elconsorcio de internet industrial
3.2.  Arquitectura de referencia
3.2.1.  La Arquitectura de referencia
3.2.2. Capas
3.2.3.  Componentes
3.3.  Sensoresy dispositivos loT
3.3.1.  Componentes principales
3.3.2.  Sensoresy actuadores
3.4, Comunicaciones y protocolos
3.4.1.  Protocolos. Modelo OSI
3.4.2.  Tecnologias de comunicacion
3.5. Plataformas Cloud para loT e lloT
3.5.1.  Plataformas de propdsito general
3.52.  Plataformas Industriales
3.5.3.  Plataformas de cédigo abierto
3.6.  Gestion de datos en plataformas loT
3.6.1.  Mecanismos de gestion de datos. Datos abiertos
3.6.2. Intercambio de datos y visualizacion
3.7. Seguridaden loT
3.7.1.  Requisitos y areas de seguridad
3.7.2. Estrategias de seguridad en lloT
3.8.  Aplicaciones de loT
3.8.1. Ciudades inteligentes
3.8.2.  Saludy condicién fisica
3.8.3.  Hogarinteligente
3.8.4. Otras aplicaciones
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3.9. Aplicaciones de lloT 4.6.  Tipos de visualizacion
3.9.1.  Fabricacion 4.6.1. Comparativas y relacional
3.9.2. Transporte 4.6.2. Distribucién
39.3. Energia 46.3. Jerdrquica
3.9.4. Agriculturay ganaderia 47. Disefio de informes con representacion gréfica

3.9.5.  Otros sectores
3.10. Industria 4.0
3.10.7. 1oRT (Internet of Robotics Things)
3.10.2. Fabricacién aditiva 3D
3.10.3. Big Data Analytics

471 Aplicacion de gréficas en informes de Marketing
4.7.2.  Aplicacion de graficas en cuadros de mando y kpi's
4.7.3. Aplicacion de gréaficas en planes estratégicos
4.7.4. Otros usos: ciencia, salud, negocio

4.8.  Narracion grafica

Mddulo 4. Representacion grafica para analisis de datos 48.1. Lanarracion gréfica

4.8.2.  Evolucion

4.1, Andlisis exploratorio

4.1.1.  Representacion para analisis de informacion 4.83.  Utilidad
4.1.2.  Elvalor de la representacion gréafica 49. Herramientas orientadas a visualizacion
4.1.3.  Nuevos paradigmas de la representacién grafica 49.1. Herramientas avanzadas
4.2.  Optimizacion para Ciencia de Datos 492 Software en linea
4271, Lagama cromaticay el disefio 4.93.  Open Source
4.2.2.  LaGestalt en larepresentacion grafica 4.10. Nuevas tecnologias en la visualizacion de datos

42.3. Errores a evitar y consejos
4.3.  Fuentes de datos basicos
4.3.1.  Pararepresentacion de calidad
4.3.2. Pararepresentacion de cantidad
4.4, Fuentes de datos complejos
4.4.1.  Archivos, listados y BBDD
4.4.2.  Datos abiertos

4.10.1. Sistemas para virtualizacion de la realidad
4.10.2. Sistemas para aumento y mejora de la realidad
4.10.3. Sistemas inteligentes

5.1.  Ciencia de Datos
5.1.1. LaCiencia de Datos

443 Datos de generacion continua 51.2.  Herramientas avanzadas para el cientifico de datos
45.  Tipos de gréficas 5.2.  Datos, informacion y conocimiento

4.51. Representaciones basicas 5.2.1.  Datos, informacion y conocimiento

4.572. Representacion de bloques 522. Tipos de datos

4.53. Representacion para analisis de dispersion 5.23. Fuentes de datos

454, Representaciones Circulares 53. Delos datos a la informacion

455 Representaciones Burbujas 531 Andlisis de datos

4.56. Representaciones Geograficas 5.3.2.  Tipos de andlisis

5.3.3.  Extraccién de Informacion de un Dataset



5.4.

5.5.

5.6.

5.7.

5.8.

59.

5.10.

Extraccion de informacion mediante visualizacion
54.1. Lavisualizacién como herramienta de analisis
5.4.2. Meétodos de visualizacion

54.3. Visualizacion de un conjunto de datos
Calidad de los datos

5.5.1.  Datos de calidad

5.5.2. Limpieza de datos

5.5.3. Preprocesamiento basico de datos

Dataset

5.6.1.  Enriquecimiento del Dataset

5.6.2.  Lamaldicion de la dimensionalidad

5.6.3.  Modificacion del conjunto de datos
Desbalanceo

5.7.1. Desbalanceo de clases

5.7.2. Técnicas de mitigacion del desbalanceo
5.7.3.  Balanceo de un Dataset

Modelos no supervisados

58.1. Modelo no supervisado

582. Meétodos

5.8.3. Clasificacién con modelos no supervisados
Modelos supervisados

59.1. Modelo supervisado

59.2. Métodos

59.3. Clasificacién con modelos supervisados
Herramientas y buenas practicas

5.10.1. Buenas practicas para un cientifico de datos
510.2. Elmejor modelo

5.10.3. Herramientas Utiles
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Médulo 6. Mineria de Datos. Seleccioén, preprocesamiento y transformacion

6.1. Lainferencia estadistica
6.1.1.  Estadistica Descriptiva vs. Inferencia estadistica
6.1.2.  Procedimientos paramétricos
6.1.3.  Procedimientos no paramétricos
6.2.  Andlisis exploratorio
6.2.1.  Andlisis descriptivo
6.2.2.  Visualizacion
6.2.3.  Preparacion de datos
6.3.  Preparacion de datos
6.3.1. Integracion y limpieza de datos
6.3.2.  Normalizacion de datos
6.3.3.  Transformando atributos
6.4. Los Valores perdidos
6.4.1.  Tratamiento de valores perdidos
6.4.2. Métodos de imputacion de maxima verosimilitud
6.4.3.  Imputacion de valores perdidos usando aprendizaje automatico
6.5.  Elruido en los datos
6.5.1.  Clases de ruido y atributos
6.5.2.  Filtrado de ruido
6.5.3.  Elefecto del ruido
6.6.  Lamaldicion de la dimensionalidad
6.6.1.  Oversampling
6.6.2.  Undersampling
6.6.3.  Reduccion de datos multidimensionales
6.7.  De atributos continuos a discretos
6.7.1.  Datos Continuos vs. Discretos
6.7.2.  Proceso de discretizacion
6.8. Los datos
6.8.1.  Seleccion de datos
6.8.2.  Perspectivas y criterios de seleccion
6.8.3. Métodos de seleccion
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6.9.  Seleccion de Instancias

6.9.1. Meétodos para la seleccion de instancias

6.9.2.  Seleccion de prototipos

6.9.3. Métodos avanzados para la seleccion de instancias
6.10. Preprocesamiento de datos en entornos Big Data

6.10.1. Big Data

6.10.2. Preprocesamiento “Clasico’ vs. Masivo

6.10.3. Smart Data

Mddulo 7. Predictibilidad y andlisis de fendmenos estocasticos

7.1.  Series de tiempo
7.1.1.  Series de tiempo
7.1.2.  Utilidad y aplicabilidad
7.1.3.  Casuistica relacionada
7.2.  LaSerie temporal
7.2.1.  Tendencia Estacionalidad de ST
7.2.2. Variaciones tipicas
7.2.3.  Analisis de residuos
7.3.  Tipologias
7.3.1.  Estacionarias
7.3.2.  No estacionarias
7.3.3.  Transformaciones y ajustes
7.4. Esquemas para series temporales
7.47. Esquema (modelo) aditivo
7.4.2.  Esquema (modelo) multiplicativo
7.4.3.  Procedimientos para determinar el tipo de modelo
7.5.  Métodos basicos de Forecast
7.571.  Media
7.5.2.  Naive
7.53.  Naive estacional
7.5.4.  Comparacion de métodos
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7.6.  Andlisis de residuos
7.6.1.  Autocorrelacion
7.6.2.  ACF de residuos
7.6.3.  Testde correlacion
7.7. Regresion en el contexto de series temporales
7.7.1. ANOVA
7.7.2.  Fundamentos
7.7.3.  Aplicacion practica
7.8.  Modelos predictivos de series temporales
7.81. ARIMA
7.8.2.  Suavizado exponencial
7.9.  Manipulacion y andlisis de Series Temporales con R
7.9.1.  Preparacion de los datos
7.9.2. Identificacion de patrones
7.9.3.  Andlisis del modelo
7.9.4.  Prediccion
7.10. Analisis graficos combinados con R
7.10.1. Situaciones habituales
7.10.2. Aplicacion practica para resolucion de problemas sencillos
7.10.3. Aplicacion practica para resolucion de problemas avanzados

Maédulo 8. Disefio y desarrollo de sistemas inteligentes

8.1.  Preprocesamiento de datos

8.1.1.  Preprocesamiento de datos
8.1.2.  Transformacion de datos
8.1.3.  Mineria de datos
8.2.  Aprendizaje Automatico
8.2.1.  Aprendizaje supervisado y no supervisado
8.2.2.  Aprendizaje por refuerzo
8.2.3.  Otros paradigmas de aprendizaje
8.3.  Algoritmos de clasificacion
8.3.1.  Aprendizaje Automatico Inductivo
83.2. SVMyKNN
8.3.3.  Meétricas y puntuaciones para clasificacion
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8.4.

8.5.

8.6.

8.7.

8.8.

8.9.

8.10.

Algoritmos de regresion

8.4.1.  Regresion lineal, regresion logistica y modelos no lineales
8.4.2.  Series temporales

8.4.3. Métricas y puntuaciones para regresion

Algoritmos de agrupamiento

8.5.1.  Técnicas de agrupamiento jerarquico

8.5.2.  Técnicas de agrupamiento particional

8.5.3.  Meétricas y puntuaciones para Clustering

Técnicas de reglas de asociacion

8.6.1.  Métodos para la extraccion de reglas

8.6.2.  Meétricas y puntuaciones para los algoritmos de reglas de asociacion
Técnicas de clasificacion avanzadas. Multiclasificadores

8.7.1.  Algoritmos de Bagging

8.7.2.  Clasificador "Random Forests”

8.7.3.  "Boosting" para arboles de decision

Modelos graficos probabilisticos

8.8.1.  Modelos probabilisticos

8.8.2.  Redes bayesianas. Propiedades, representacion y parametrizacion
8.8.3.  Otros modelos graficos probabilisticos

Redes Neuronales

8.9.1.  Aprendizaje automatico con redes neuronales artificiales
8.9.2.  Redes Feed Forward

Aprendizaje profundo

8.10.1. Redes Feed Forward profundas

8.10.2. Redes neuronales convolucionales y modelos de secuencia
8.10.3. Herramientas para implementar redes neuronales profundas

Maddulo 9. Arquitecturas y sistemas para uso intensivo de datos

9.1.

9.2.

9.3.

9.4.

9.5.

9.6.

9.7.

Requisitos No funcionales. Pilares de las aplicaciones de datos masivos
9.1.1. Fiabilidad

9.1.2. Adaptabilidad

9.1.3. Mantenibilidad

Modelos de datos

9.2.1.  Modelo relacional

9.2.2.  Modelo documental

9.2.3.  Modelo de datos tipo grafo

Bases de datos. Gestion del almacenamiento y Recuperacion de datos
9.3.1. Indices Hash

9.3.2.  Almacenamiento estructurado en log

9.3.3. ArbolesB

Formatos de codificacion de datos

9.41. Formatos especificos del lenguaje

9.42. Formatos estandarizados

9.43. Formatos de codificacion binarios

9.4.4.  Flujo de datos entre procesos

Replicacion

9.5.1.  Objetivos de la replicacion

9.52.  Modelos de replicacion

9.5.3. Problemas con la replicacién

Transacciones distribuidas

9.6.1.  Transaccion

9.6.2. Protocolos para transacciones distribuidas
9.6.3. Transacciones serializables

Particionado

9.7.1. Formas de particionado

9.7.2. Interaccion de indice secundarios y particionado
9.7.3. Rebalanceo de particiones



9.8.  Procesamiento de datos Offline
9.8.1.  Procesamiento por lotes
9.8.2.  Sistemas de ficheros distribuidos
9.8.3. MapReduce
9.9. Procesamiento de datos en tiempo real
9.9.1.  Tipos de Broker de mensajes
0.9.2.  Representacion de bases de datos como flujos de datos
9.9.3.  Procesamiento de flujos de datos
9.10. Aplicaciones Practicas en la Empresa
9.10.1. Consistencia en lecturas
9.10.2. Enfoque holistico de datos
9.10.3. Escalado de un servicio distribuido

Madulo 10. Aplicacién practica de la ciencia de datos en sectores

de actividad empresarial

10.1. Sector sanitario
10.1.1. Implicaciones de la IA 'y la analitica de datos en el sector sanitario
10.1.2. Oportunidades y desafios
10.2. Riesgosy tendencias en sector sanitario
10.2.1. Uso en el sector sanitario
10.2.2. Riesgos potenciales relacionados con el uso de I1A
10.3. Servicios financieros

10.3.1. Implicaciones de la 1Ay la analitica de datos en el sector
de los servicios financieros

10.3.2. Uso en los servicios financieros
10.3.3. Riesgos potenciales relacionados con el uso de IA
10.4. Retall
10.4.1. Implicaciones de la Ay la analitica de datos en el sector del retail
10.4.2. Uso en el retail
10.4.3. Riesgos potenciales relacionados con el uso de IA
10.5. Industria 4.0
10.5.1. Implicaciones de la 1Ay la analitica de datos en la Industria 4.0
10.5.2. Uso en la Industria 4.0

10.6.

10.7.

10.8.

10.9.

10.10.
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Riesgos y tendencias en Industria 4.0

10.6.1. Riesgos potenciales relacionados con el uso de I1A

Administracion Publica

10.7.7. Implicaciones de la IAy la analitica de datos en la Administracion Publica
10.7.2. Uso en la Administracion Publica

10.7.3. Riesgos potenciales relacionados con el uso de IA

Educacion

10.8.1. Implicaciones de la IAy la analitica de datos en la Educacion

10.8.2. Riesgos potenciales relacionados con el uso de A

Silvicultura y Agricultura

10.9.1. Implicaciones de la IA 'y la analitica de datos en la Silvicultura y Agricultura
10.9.2. Uso en Silvicultura y Agricultura

10.9.3. Riesgos potenciales relacionados con el uso de I1A

Recursos Humanos

10.10.7. Implicaciones de la IA y la analitica de datos en la gestion
de Recursos Humanos

10.10.2. Aplicaciones Practicas en el mundo empresarial
10.10.3. Riesgos potenciales relacionados con el uso de A

Seras capaz de planificar, ejecutar
y gestionar proyectos innovadores
de Ciencias de Datos”
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Practicas

Tras realizar el periodo tedrico online, este programa contempla una fase de
capacitacion practica en una institucion de referencia. Con una duracion de 120 horas,
los egresados se integraran a un equipo de trabajo multidisciplinar compuesto por
profesionales de campos como el Data Science Management, Branding y Marketing,
entre otros. Estos especialistas ayudaran al alumnado a manejar las herramientas
informaticas mas sofisticadas y aseguraran que su experiencia resulte enriquecedora.
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W Dominaras el Analisis de Datos para

’ supervisar las campanas de las empresas
Con precision y contribuiras a que se tomen
decisiones mas informadas”
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La Capacitacion Practica de este programa en Data Science Management se llevara
a cabo en una institucion de referencia, con una dilatada experiencia profesional en
este sector. Cabe destacar que este itinerario tendra un lapso de 3 semanas, con un
horario de 8 horas de lunes a viernes. Durante esta fase, los egresados aprenderan a
sacarle el maximo partido al manejo de herramientas tecnoldgicas como el Aprendizaje
Automatico, Internet of Things o Mineria de Datos. De esta forma, los alumnos adquiriran
competencias avanzadas que le abriran un amplio abanico de oportunidades laborales.

Esta experiencia practica constituye una oportunidad idénea para los individuos que
desean especializarse en Data Science Management, un campo emergente en pleno
auge. Tras realizar el presente programa, los egresados se convertiran en expertos
altamente competitivos en el mercado laboral. Esto les permitira dar el salto a las
empresas mas prestigiosas para aportar su sélido conocimiento y habilidades sobre
materias como la Inteligencia Artificial o Big Data. De este modo, los egresados ayudaran
a las organizaciones a reducir costos y maximizar el potencial de sus recursos.

De este modo, el programa se presenta como una oportunidad Unica para que los
egresados aprendan trabajando. Se trata de una nueva forma de entender e integrar
los procedimientos en el ambito del Data Science Management en escenarios de
trabajo reales, lo que permitira a los alumnos optimizar sus destrezas.

La parte practica se realizara con la participacion activa del estudiante desempefnando
las actividades y procedimientos de cada area de competencia (aprender a aprender
y aprender a hacer), con el acompafiamiento y guia de los profesores y demas
compafieros de entrenamiento que faciliten el trabajo en equipo y la integracion
multidisciplinar como competencias transversales para la praxis informatica (aprender
a sery aprender a relacionarse).




Los procedimientos descritos a continuacion seran la base de la parte practica
de la capacitacion, y su realizacion estara sujeta a la disponibilidad propia del
centroy su volumen de trabajo, siendo las actividades propuestas las siguientes:
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y plataformas loT
como base para
la ciencia de datos

Ahondar en los modelos de gestion de datos a través de los datos abiertos

Poner en practica las estrategias de seguridad en lloT

Desarrollar protocolos IoRT (Internet of Robotics Things)

Uso de herramientas
de Ciencias de Datos

Llevar a cabo un anélisis de datos en distintos contextos

Conocer al detalle los tipos de andlisis a través de la practica

Utilizar la extraccién de informacién de un Dataset

Médulo Actividad Practica Médulo Actividad Practica
Manejar los sensores y dispositivos 0T Aplicacion practica de la ciencia de datos en los diversos sectores de la empresa
Manejo de Trabajar con los protocolos de los modelos OSI Abordaje de las distintas fases y elementos de la analitica del dato
dispositivos Trabajar con las plataformas Cloud para loT e lloT Desarrollo de analitica del dato aplicada a un departamento dentro de la empresa

Aplicacion practica
de la Ciencia de
Datos en sectores
de actividad
empresariales

Abordaje de distintos casos a través de estrategias, de la prediccion y de la gestién
de campafias

Dominar las series de tiempo

Conocer al detalle los esquemas para series temporales

Aplicar los métodos basicos de Forecast

Dominar el andlisis de residuos

Abordar el Dataset desde la base y hasta su manejo exhaustivo

Poner en practica el balanceo en el Dataset

Disefo y desarrollo
de Sistemas
Inteligentes

y arquitecturas

y sistemas para uso

intensivo de datos

Trabajar en el procesamiento y en la transformacién de datos

Utilizar algoritmos de clasificacion

Poner en practica las principales estrategias de regresion lineal, regresion logistica
y modelos no lineales

Poner en préctica los algoritmos de Bagging

Trabajar en el modelo relacional, documental y tipo grafo

Usar bases de datos para la gestion de almacenamiento y recuperacion de datos

Conocer al detalle los formatos de codificacion de datos

Desarrollaras los modelos predictivos
mas rigurosos empleando avanzados
algoritmos de Aprendizaje Automatico

y tomaras decisiones estratégicas

altamente informadas”
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Seguro de responsabilidad civil

La maxima preocupacion de esta institucion es garantizar la seguridad tanto de los
profesionales en practicas como de los demas agentes colaboradores necesarios en
los procesos de capacitacion practica en la empresa. Dentro de las medidas dedicadas a
lograrlo, se encuentra la respuesta ante cualquier incidente que pudiera ocurrir durante

todo el proceso de ensefianza-aprendizaje. Melection at the end - ack
' . ! ob.select= 1 " -
Para ello, esta entidad educativa se compromete a contratar un seguro r_ob.select=1
de responsabilidad civil que cubra cualquier eventualidad que pudiera surgir , ntext.scene.objects.active
durante el desarrollo de la estancia en el centro de practicas. . l"jElEEt-Ed" + str{modifier 4
Esta pdliza de responsabilidad civil de los profesionales en practicas tendré coberturas Rl rror_ob.select &
amplias y quedaré suscrita de forma previa al inicio del periodo de la capacitacion bpy.context.selected_ob
practica. De esta forma el profesional no tendrd que preocuparse en caso de tener yta.objects|[one.name ] . sa
que afrontar una situacion inesperada y estara cubierto hasta que termine el programa -

L - - lect axacthy
practico en el centro. win t("“please S€
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Condiciones generales de la capacitacion practica

Las condiciones generales del acuerdo de practicas para el programa seran las siguientes:

1. TUTORIA: durante el Master Semipresencial el alumno tendra asignados dos tutores
que le acompafiaran durante todo el proceso, resolviendo las dudas y cuestiones que
pudieran surgir. Por un lado, habra un tutor profesional perteneciente al centro de
practicas que tendra como fin orientar y apoyar al alumno en todo momento. Por otro
lado, también tendra asignado un tutor académico cuya mision sera la de coordinary
ayudar al alumno durante todo el proceso resolviendo dudas y facilitando todo aquello
que pudiera necesitar. De este modo, el profesional estara acompafiado en todo
momento y podra consultar las dudas que le surjan, tanto de indole practica

como académica.

2. DURACION: el programa de practicas tendra una duracion de tres semanas
continuadas de formacion practica, distribuidas en jornadas de 8 horas y cinco dias
a la semana. Los dias de asistencia y el horario seran responsabilidad del centro,
informando al profesional debidamente y de forma previa, con suficiente tiempo
de antelacion para favorecer su organizacion.

3. INASISTENCIA: en caso de no presentarse el dia del inicio del Master Semipresencial,
el alumno perdera el derecho a la misma sin posibilidad de reembolso o cambio de
fechas. La ausencia durante mas de dos dias a las practicas sin causa justificada/médica,
supondra la renuncia las practicas y, por tanto, su finalizacion automatica. Cualquier
problema que aparezca durante el transcurso de la estancia se tendra que informar
debidamente y de forma urgente al tutor académico.
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4. CERTIFICACION: el alumno que supere el Master Semipresencial recibira
un certificado que le acreditaré la estancia en el centro en cuestion.

5. RELACION LABORAL: el Master Semipresencial no constituird una relacion laboral
de ningun tipo.

6. ESTUDIOS PREVIOS: algunos centros podran requerir certificado de estudios
previos para la realizacion del Master Semipresencial. En estos casos, sera necesario
presentarlo al departamento de practicas de TECH para que se pueda confirmar la
asignacion del centro elegido.

7. NO INCLUYE: el Master Semipresencial no incluira ningun elemento no descrito en
las presentes condiciones. Por tanto, no incluye alojamiento, transporte hasta la ciudad
donde se realicen las practicas, visados o cualquier otra prestacion no descrita.

No obstante, el alumno podra consultar con su tutor académico cualquier duda o
recomendacion al respecto. Este le brindara toda la informacion que fuera necesaria
para facilitarle los tramites.
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¢Donde puedo hacer
las Practicas?

Este Master Semipresencial prevé en su itinerario académico una estancia practica

en una de las instituciones mas prestigiosas en el campo del Branding y Marketing,
durante el periodo de 3 semanas. De esta forma, el alumnado podra llevar a la practica
todo lo aprendido en materia de Data Science Management en un escenario de trabaj
real. Ademas, durante esta etapa los egresados contaran con la guia de profesionales
en este ambito, que le ayudaran tanto a maximizar sus competencias como a sacarle
el maximo partido al programa.
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Sumérgete en el campo del Data Science
Management con una titulacion que te capacitara
no solo de forma tedrica, sino también de manera
practica en una institucion de referencia”
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El alumno podra cursar la parte practica de este Master Semipresencial

en los siguientes centros:

'y & {
Escuela de Negocios A="

Ogilvy Barcelona

Pais
Espafia

Ciudad
Barcelona

Direccion: Calle Bolivia 68-70, 08018, Barcelona

Ogilvy es pionera en Publicidad omnipresente,
Marketing y Comunicacién Empresarial

Capacitaciones practicas relacionadas:
-Inteligencia Artificial en Disefio
-Construccién de Marca Personal

-
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Impulsa tu trayectoria profesional
con una ensefianza holistica, que te
permite avanzar tanto a nivel teorico
como practico”
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Metodologia

Este programa de capacitacion ofrece una forma diferente de aprender. Nuestra
metodologia se desarrolla a través de un modo de aprendizaje de forma

ciclica: el Relearning.

Este sistema de ensefianza es utilizado, por ejemplo, en las facultades de medicina
mas prestigiosas del mundo y se ha considerado uno de los mas eficaces por
publicaciones de gran relevancia como el New England Journal of Medicine.
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6 @ Descubre el Relearning, un sistema que abandona el
aprendizaje lineal convencional para llevarte a través de
sistemas ciclicos de ensefianza: una forma de aprender

que ha demostrado su enorme eficacia, especialmente
en las materias que requieren memorizacion”
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TECH Business School emplea el Estudio de Caso para contextualizar
todo el contenido
Nuestro programa ofrece un método revolucionario de desarrollo de habilidades

y conocimientos. Nuestro objetivo es aflanzar competencias en un contexto
cambiante, competitivo y de alta exigencia.

il Deerenk

Con TECH podras experimentar
una forma de aprender que esta
moviendo los cimientos de las
universidades tradicionales de
todo el mundo”

Este programa te prepara para afrontar retos
empresariales en entornos inciertos y lograr el
exito de tu negocio.




|

Nuestro programa te prepara para afrontar

nuevos retos en entornos inciertos y
el éxito en tu carrera.

lograr
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Un método de aprendizaje innovador y diferente

El presente programa de TECH es una ensefianza intensiva, creada desde 0 para
proponerle al directivo retos y decisiones empresariales de maximo nivel, ya sea
en el ambito nacional o internacional. Gracias a esta metodologia se impulsa

el crecimiento personal y profesional, dando un paso decisivo para conseguir

el éxito. El método del caso, técnica que sienta las bases de este contenido,
garantiza que se sigue la realidad economica, social y empresarial mas vigente.

Aprenderas, mediante actividades
colaborativas y casos reales, la
resolucion de situaciones complejas
en entornos empresariales reales”

El método del caso ha sido el sistema de aprendizaje mas utilizado por las mejores
escuelas de negocios del mundo desde que éstas existen. Desarrollado en 1912 para que
los estudiantes de Derecho no solo aprendiesen las leyes a base de contenidos tedricos,
el método del caso consistio en presentarles situaciones complejas reales para que
tomasen decisiones y emitiesen juicios de valor fundamentados sobre como resolverlas.
En 1924 se establecio como método estandar de ensefianza en Harvard.

Ante una determinada situacion, ;qué deberia hacer un profesional? Esta es la pregunta a
la que nos enfrentamos en el método del caso, un método de aprendizaje orientado a la
accion. Alo largo del programa, los estudiantes se enfrentaréan a multiples casos reales.

Deberan integrar todos sus conocimientos, investigar, argumentar y defender sus
ideas y decisiones.
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Relearning Methodology

TECH auna de forma eficaz la metodologia del Estudio de Caso con
un sistema de aprendizaje 100% online basado en la reiteracion, que
combina elementos didacticos diferentes en cada leccion.

Potenciamos el Estudio de Caso con el mejor método de ensefianza
100% online: el Relearning.

Nuestro sistema online te permitira

organizar tu tiempo y tu ritmo de aprendizaje,
adaptandolo a tus horarios. Podras acceder a
los contenidos desde cualquier dispositivo fijo
0 movil con conexion a internet.

En TECH aprenderas con una metodologia vanguardista concebida
para capacitar a los directivos del futuro. Este método, a la vanguardia
pedagodgica mundial, se denomina Relearning.

Nuestra escuela de negocios es la Unica en habla hispana licenciada
para emplear este exitoso método. En 2019, conseguimos mejorar los
niveles de satisfaccion global de nuestros alumnos (calidad docente,
calidad de los materiales, estructura del curso, objetivos...) con
respecto a los indicadores de la mejor universidad online en espafiol.

learning
from an
expert
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En nuestro programa, el aprendizaje no es un proceso lineal, sino que sucede en
espiral (aprender, desaprender, olvidar y reaprender). Por eso, combinamos cada uno
de estos elementos de forma concéntrica. Con esta metodologia se han capacitado
mas de 650.000 graduados universitarios con un éxito sin precedentes en ambitos
tan distintos como la bioguimica, la genética, la cirugia, el derecho internacional,

las habilidades directivas, las ciencias del deporte, la filosofia, el derecho, la
ingenieria, el periodismo, la historia o los mercados e instrumentos financieros.
Todo ello en un entorno de alta exigencia, con un alumnado universitario de un perfil
socioeconémico alto y una media de edad de 43,5 afios.

El Relearning te permitira aprender con menos
esfuerzo y mas rendimiento, implicandote mas en tu
especializacion, desarrollando el espiritu critico, la
defensa de argumentos y el contraste de opiniones:
una ecuacion directa al éxito.

A partir de la Ultima evidencia cientifica en el ambito de la neurociencia, no solo
sabemos organizar la informacion, las ideas, las imagenes y los recuerdos, sino que
sabemos que el lugar y el contexto donde hemos aprendido algo es fundamental
para que seamos capaces de recordarlo y almacenarlo en el hipocampo, para
retenerlo en nuestra memoria a largo plazo.

De esta manera, y en lo que se denomina Neurocognitive context-dependent
e-learning, los diferentes elementos de nuestro programa estan conectados con el
contexto donde el participante desarrolla su practica profesional.
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Este programa ofrece los mejores materiales educativos, preparados a conciencia para los profesionales:

Material de estudio

>

Todos los contenidos didacticos son creados por los especialistas que van a impartir
el curso, especificamente para él, de manera que el desarrollo didactico sea realmente
especifico y concreto.

Estos contenidos son aplicados después al formato audiovisual, para crear el método
de trabajo online de TECH. Todo ello, con las técnicas mas novedosas que ofrecen
piezas de gran calidad en todos y cada uno los materiales que se ponen a disposicion
del alumno.

Clases magistrales

Existe evidencia cientifica sobre la utilidad de la observacién de terceros expertos.

El denominado Learning from an Expert afianza el conocimiento y el recuerdo, y
genera seguridad en las futuras decisiones dificiles.

Practicas de habilidades directivas

Realizaran actividades de desarrollo de competencias directivas especificas en
cada drea tematica. Practicas y dinamicas para adquirir y desarrollar las destrezas 'y
habilidades que un alto directivo precisa desarrollar en el marco de la globalizacion
que Vivimos.

Lecturas complementarias

Articulos recientes, documentos de consenso y guias internacionales, entre otros. En
\l/ la biblioteca virtual de TECH el estudiante tendra acceso a todo lo que necesita para
completar su capacitacion.
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Case studies

Completaran una seleccion de los mejores casos de estudio elegidos expresamente
para esta titulacion. Casos presentados, analizados y tutorizados por los mejores
especialistas en alta direccion del panorama internacional.

Resumenes interactivos

El equipo de TECH presenta los contenidos de manera atractiva y dinamica en
pildoras multimedia que incluyen audios, videos, imagenes, esquemas y mapas
conceptuales con el fin de afianzar el conocimiento.

Este exclusivo sistema educativo para la presentacion de contenidos multimedia fue
premiado por Microsoft como “Caso de éxito en Europa”.

Testing & Retesting

Se evaltan y reevaluan peridédicamente los conocimientos del alumno a lo largo del
programa, mediante actividades y ejercicios evaluativos y autoevaluativos para que,
de esta manera, el estudiante compruebe como va consiguiendo sus metas.




10
Titulacion

El Titulo de Master Semipresencial en Data Science Management (DSO, Data Science
Officer) garantiza, ademds de la capacitacion mds rigurosa y actualizada, el acceso
a un titulo de Master Semipresencial expedido por TECH Global University.
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Supera con éxito este programa y recibe tu
titulacion universitaria sin desplazamientos
ni farragosos tramites”
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Este programa te permitira obtener el titulo propio de Mdaster Semipresencial en Data Science Este titulo propio de TECH Global University, es un programa europeo de formacion continua
Management (DSO, Data Science Officer) avalado por TECH Global University, la mayor Universidad y actualizacion profesional que garantiza la adquisicion de las competencias en su area de
digital del mundo. conocimiento, confiriendo un alto valor curricular al estudiante que supere el programa.
TECH Global University, es una Universidad Oficial Europea reconocida publicamente por el Titulo: Master Semipresencial en Data Science Management (DSO, Data Science Officer)
Gobierno de Andorra (boletin oficial). Andorra forma parte del Espacio Europeo de Educacion Modalidad: Semipresencial (Online + Practicas)

Superior (EEES) desde 2003. El EEES es una iniciativa promovida por la Unién Europea que tiene Duracion: 12 meses

como objetivo organizar el marco formativo internacional y armonizar los sistemas de educacion o
Créditos: 60 + 4 ECTS

superior de los paises miembros de este espacio. El proyecto promueve unos valores comunes, la
implementacion de herramientas conjuntas y fortaleciendo sus mecanismos de garantia de calidad

para potenciar la colaboracion y movilidad entre estudiantes, investigadores y académicos.

]
te C giloi\t/)gr(sity Méster Semipresencial en Data Science Management (DSO, Data Science Officer)
»

"""""""""""""""""""""""""""""" o Distribucion General del Plan de Estudios
Distribucién General del Plan de Estudios

Curso  Materia ECTS  Carécter
Tipo de materia Créditos ECTS
" 1 Analitica del dato en la organizacion empresarial 6 0B
g ‘ga“”(‘ggs’ 60" 1 Gestion, Manipulacién de datos e informacion 6 OB
ptativa
~ . e i para Ciencia de Datos
b/ofa con documento de identificacion ha superado Prcticas Exteras (PR) 4 1 Dispositivos y plataformas loT como base 6 o
con éxito y obtenido el titulo de: Trabajo Fin de Master (TFM) o para la Ciencia de Datos
1 Representacion gréfica para andlisis de datos 6 0B
4 f i i e 1 Herramientas de ciencia de datos 6 o8B
Master Semipresencial en Data Science " !
N . 1 Mineria de Datos. Seleccién, preprocesamiento 6 0B
Management (DSO, Data Science Officer) y transformacion
1 y andlisis de 6 0B
; : ) ’ . 1 Disefioy desarrollo de sistemas inteligentes 6 0B
Se trata de un titulo propio de 1.920 hofras de dufr_acllc_m egylvalenle a 64 ECTS, con fecha de inicio 1 Arquitecturas y sistemas para uso intensivo de datos 6 0B
dd/mm/aaaay fecha de finalizacién dd/mm/aaaa. 1 Aplicacién préctica de la ciencia de datos en sectores 6 OB

. . " . . - . de actividad empresarial
TECH Global University es una universidad reconocida oficialmente por el Gobierno de Andorra

el 31 de enero de 2024, que pertenece al Espacio Europeo de Educacion Superior (EEES).

En Andorra la Vella, a 28 de febrero de 2024

% e tecn ==,

Dr. Pedro Navarro lllana

Rector
Dr. Pedro Navarro lllana

Rector

c6digo tnico TECH: AFWOR23S_techtitute.com/!titulos

*Apostilla de La Haya. En caso de que el alumno solicite que su titulo en papel recabe la Apostilla de La Haya, TECH Global University realizard las gestiones oportunas para su obtencién, con un coste adicional.


https://bopadocuments.blob.core.windows.net/bopa-documents/036016/pdf/GV_2024_02_01_09_43_31.pdf
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Master Semipresencial

Data Science Management
(DSO, Data Science Officer)

Modalidad: Semipresencial (Online + Practicas)
Duracion: 12 meses

Titulaciéon: TECH Global University

Créditos: 60 + 4 ECTS
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