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Apresentacao

Os estudos estatisticos permitem aos profissionais desta area fazer previsdes com
uma taxa de precisdo muito alta. Gracas ao desenvolvimento de técnicas cada vez
mais inovadoras e precisas, agora € possivel analisar yottabytes de informagao em
poucos segundos e obter resultados especificos sobre uma determinada tendéncia.
A fim de proporcionar aos interessados neste campo 0 acesso a uma capacitagao
gue lhes permita obter um conhecimento detalhado dos mais inovadores métodos
de previsao estatistica linear e multivariada, a TECH desenvolveu este programa de
estudos. Esta é uma experiéncia académica 100% online, na qual o aluno aprendera
sobre o dominio das principais técnicas de estimativa, design e gerenciamento de
dados durante 12 meses da melhor capacitacao.
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Se 0 que vocé precisa € de um programa

de estudos que lhe garanta um alto grau

de capacitagdo no campo das estatisticas
aplicadas e suas técnicas, ndo procure mais:
este Mestrado Proprio € perfeito para vocé”
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Se ha algo que as Estatisticas tém demonstrado, € sua flexibilidade em termos da
possibilidade de aplicar suas técnicas e estratégias a todos 0s setores e areas.
Medicina, arquitetura, biologia, politica, economia, marketing, etc. Qualquer campo faz
uso dos processos de probabilidade e estimativa para determinar tendéncias e padroes
de acdo futuros, aumentando as chances de alcangar os resultados esperados com
base na analise do comportamento realizado até o momento pelos agentes envolvidos
em uma questdo especifica (clientes, patdégenos, resisténcia dos materiais, inclinagéo
para o voto, etc.).

Gragas aos avancos que foram feitos no campo da matematica e da informatica, é
agora possivel ter inimeras estratégias que facilitam a coleta e a informatica, agora é
possivel ter inUmeras estratégias que facilitam a coleta e o gerenciamento automatico
de grandes quantidades de dados, otimizando os processos e garantindo resultados
mais concretos e confidveis. E com o objetivo de que os profissionais desta area
possam conhecer em detalhes seus segredos, a TECH desenvolveu o Mestrado Préprio
em Técnicas Estatisticas. Este € um curso multidisciplinar e intensivo através do qual
vocé pode mergulhar nas ultimas caracteristicas de chance e probabilidade, exploragéo
e estimativa de dados. Além disso, trabalhardao de forma abrangente nos principais
métodos avangados de previsao linear e multivariada para formulagao do problema
com uma alta taxa de sucesso computacional.

E paraisso, o aluno tera 1.500 horas de material distribuido em diferentes formatos:
principalmente o programa de estudos, projetado por especialistas em Estatistica

e Ciéncia da Computagao, casos praticos baseados em situacoes reais e material
adicional como videos detalhados, artigos de pesquisa, leituras complementares,
resumos dinamicos e muito mais. Tudo estara disponivel no Campus Virtual, ao qual
vocé podera acessar sem horarios ou limites a partir de qualquer dispositivo com
conexdo a Internet. Desta forma, vocé participara de uma capacitagdo adaptada

as suas necessidades e que sem duvida elevarédo seus conhecimentos e talentos
estatisticos ao mais alto nivel profissional.

Este Mestrado Préprio em Técnicas Estatisticas conta com o conteldo mais completo
e atualizado do mercado. Suas principais caracteristicas sao:

+ O desenvolvimento de casos praticos apresentados por especialistas em Estatistica Aplicada

+ 0 conteudo grafico, esquematico e eminentemente pratico com o qual foi concebido
fornece informagdes técnicas e praticas sobre as disciplinas que sao essenciais para a
pratica profissional

* Exercicios praticos onde o processo de autoavaliagao € realizado para melhorar a aprendizagem
+ Destaque especial para as metodologias inovadoras

* LicGes tedricas, perguntas aos especialistas, foruns de discussao sobre temas controversos
e trabalhos de reflexdo individual

+ Disponibilidade de acesso a todo o contetido a partir de qualquer dispositivo, fixo ou portatil,
com conexao a Internet

Uma capacitacdo 100% online para
que vocé possa aprender 0s conceitos
mais inovadores relacionados ao
acaso e a probabilidade aplicados ao
calculo estatistico”



Acesse um modulo especifico
especializado em bancos de dados,
para que vocé possa implementar

as principais estratégias de projeto e
gestao da informacdo em sua pratica”

O corpo docente do programa inclui profissionais do setor que trazem a experiéncia
de seu trabalho para esta capacitagado, assim como especialistas reconhecidos de
sociedades lideres e universidades de prestigio.

O conteddo multimidia, desenvolvido com a mais recente tecnologia educacional,
permitird ao profissional uma aprendizagem contextualizada, ou seja, realizada através
de um ambiente simulado, proporcionando uma capacitagcdo imersiva e programada
para praticar diante de situacoes reais.

A estrutura deste programa se concentra na Aprendizagem Baseada em Problemas,
onde o profissional devera resolver as diferentes situagdes de pratica profissional
gue surgirem ao longo do programa. Para isso, contara com a ajuda de um sistema
inovador de video interativo realizado por especialistas reconhecidos nesta area.
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Vocé tera acesso ao Campus Virtual 24
horas por dia, durante toda a semana

e atraves de qualquer dispositivo com
conexao a Internet: sem limites ou horarios.

Aprenda as caracteristicas de posi¢do central
da estatistica descritiva unidimensional,
concentrando-se na exploracao otimizada e
especifica dos dados.
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Objetivos

Este Mestrado Préprio foi elaborado com o objetivo de permitir que o aluno se capacite
na drea de Estatistica, especificamente no dominio das principais técnicas de estimativa
e regressao. Para este fim, tera todo o melhor material, bem como a tecnologia
académica mais atualizada e inovadora do setor universitario. O estudante trabalhara
para atingir seus objetivos profissionais mais ambiciosos através de uma capacitagcao
que lhe fornecera tudo o que precisa para alcanca-los em apenas 12 meses.
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Quaisquer que sejam seus objetivos, a TECH
lhe fornecera tudo o que vocé precisa ndo SO
para atingi-los, mas também para supera-los
em menos de 12 meses”
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Objetivos gerais

+ Compreender os algoritmos de computador usados para gerenciar um banco de dados
e alinguagem SQL

* Avaliar criticamente o trabalho realizado com base em critérios de qualidade
+ Realizar operagoes basicas relacionadas com a limpeza de dados
+ Usar fontes de informagao apropriadas para cada tipo de estudo aplicado

+ Dominar o software estatistico necessario para resolver problemas de inferéncia estatistica

Uma experiéncia académica que
lhe proporcionara as ferramentas
para dominar 0s procedimentos
para a construgcéo de estimadores
baseados nas técnicas
estatisticas mais inovadoras”

Objetivos especificos

Méddulo 1. Possibilidade e probabilidade
+ Aplicar as técnicas de célculo de probabilidade

¢ Conhecer as variaveis aleatérias usuais

¢ Construir modelos elementares

* Saber usar teoremas de limite (leis de grande numero e teorema de limite central)
Mddulo 2. Descri¢ao e exploragao de dados

* Conhecer as técnicas descritivas e exploratérias aplicadas para resumir as informagoes
contidas nos conjuntos de dados experimentais

+ Representar graficamente e numericamente conjuntos de dados univariados e bivariados

* Interpretar os resultados e graficos no contexto dos dados

+ Usar software estatistico para manipular dados, realizar analises descritivas e graficos
Mddulo 3. Bases de dados: projeto e gerenciamento

+ Gerenciar um banco de dados

+ |dentificar corretamente os tipos de dados e medidas

* |dentificar as vantagens e desvantagens da Internet como uma importante fonte de

informagé&o em estatisticas

Mddulo 4. Estimativas |

* Conhecer os métodos de inferéncia estatistica: estimativa

+ Aplicar o "pensamento estatistico" e ser capaz de lidar com as diferentes etapas de um
estudo estatistico (desde a declaracéo do problema até a apresentagéo dos resultados)



Médulo 5. Estimativas Il
+ Conhecer os métodos de inferéncia estatistica: contraste de hipdteses

+ Escolher e utilizar o método de estimativa mais apropriado em uma investigagao de acordo
com os objetivos da investigacédo
Médulo 6. Matematica com um computador
+ Conhecer diferentes programas para o estudo de estatisticas
+ Ser capaz de desenvolver estudos e relatorios estatisticos em diferentes programas
+ Conhecer os diferentes tipos de fungdes utilizadas pelos diferentes programas
 Utilizar e escolher o melhor programa em cada caso do estudo estatistico para ajudar
na reflex@o e conclusao dos dados estatisticos
Médulo 7. Métodos de previsao linear
* Apresentar aos estudantes os modelos lineares
+ Estudar, compreender e aplicar o modelo de regressao linear simples
+ Estudar, compreender e aplicar o modelo de regressao linear multiplos
Madulo 8. Técnicas estatisticas multivariadas |
» Estudar e determinar a verdadeira dimenséo das informagdes multivariadas
+ Relacionar variaveis qualitativas
* Classificar os individuos em grupos pré-estabelecidos com base em informacdes multivariadas

¢ Formar grupos de individuos com caracteristicas similares

Objetivos | 11 tecn

Mddulo 9. Técnicas estatisticas multivariadas I
* Adquirir as bases conceituais e praticas para realizar a analise multivariada de dados qualitativos

+ Apliguar o software especifico para resolver cada um desses problemas

Médulo 10. Técnicas avangadas de Predicao
+ Estudar, compreender e aplicar métodos de previsao especificos para uma ou mais variaveis
em situagBes em que 0s métodos tradicionais oferecem problemas de natureza tedrica ou
onde a solug&o proporcionada por estes métodos nao € suficientemente satisfatdria
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Competencias

Gragas a inclusao de casos praticos no conteudo deste Mestrado Proprio, o aluno

sera capaz de trabalhar ativamente na melhoria de suas competéncias profissionais,
adaptando seu perfil as exigéncias da industria estatistica atual. Desta forma, vocé
podera aplicar as técnicas e estratégias incluidas no programa, resolvendo situagbes
extraidas do contexto de trabalho. E, portanto, uma oportunidade académica Unica
para ter acesso a uma capacitagao que nao so lhe proporcionara o conhecimento mais
especializado neste campo, mas também |he dara as ferramentas para domina-lo
através do mais alto nivel de praxis.
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Atraves de testes de hipoteses,
vocé ira melhorar suas habilidades
no uso dos principais metodos de
inferéncia estatistica"
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Competéncias gerais

+ Adquirir um conhecimento amplo e especializado das técnicas estatisticas atuais e sua
aplicagéo na engenharia moderna

* Desenvolver as habilidades necessarias para dominar as principais ferramentas para o
desenvolvimento de algoritmos estatisticos aplicaveis ao campo da computagao

* Conhecer em detalhes o software mais utilizado nas estatisticas digitais atuais e dominar
Seu uso com base nas tendéncias do mercado

+ Gerar no aluno um dominio detalhado das técnicas de estimativa e exploracao
de dados estatisticos

Vocé gostaria de implementar
habilidades de HTML e CSS para
estruturar e desenvolver sites?
Com este Mestrado Proprio vocé
podera fazé-lo gracas a se¢do
especifica dedicada a ele”

N
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Competéncias especificas

+ Conhecer em detalhes os diferentes modelos probabilisticos atuais e sua aplicagao no
campo da engenharia, suas principais caracteristicas e as vantagens e desvantagens
de seu uso

+ Desenvolver a experiéncia em estatistica descritiva unidimensional e bidimensional

+ Ser proficiente nos principais bancos de dados econdmicos e estatisticos e nos sistemas
de informagado mais amplamente utilizados neste campo

+ Adquirir um conhecimento amplo e abrangente sobre a distribuicao e as propriedades
dos estimadores

+ Lidar com os diferentes tipos de testes de hipdteses e sua relagéo entre intervalos de confianca

* Expanda suas habilidades em matematica computacional através de uma introdugao ao
Matlab, LaTex, R, Sage e SAS

+ Implementar as principais caracteristicas dos métodos de previsao linear em sua
préatica profissional

* Para obter uma compreensao detalhada dos Ultimos desenvolvimentos em técnicas
estatisticas multivariadas

+ Dominar o uso de andlise estratificada em tabelas 2x2, bem como a formulagdo de problemas
em modelos loglinear

+ Adquirir um conhecimento exaustivo das principais técnicas de regressao com base nos
ultimos avangos que foram feitos no campo da Engenharia da Computacéo
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Estrutura e conteudo

O Mestrado Proprio em Técnicas Estatisticas consiste em 1.500 horas dos melhores
conteudos tedricos, praticos e adicionais, estes ultimos apresentados em diferentes
formatos: estudos de caso, leituras complementares, exercicios de autoconhecimento,
artigos de pesquisa, noticias, resumos dinamicos e videos que detalham cada modulo.
Tudo estara disponivel no Campus Virtual desde o comeco da atividade académica

e pode ser baixado em qualquer dispositivo com conexao a Internet. Desta forma, €
possivel consultar o material quando quiser e precisar dele, mesmo apos a conclusao

dos 12 meses de capacitacao.
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O uso da metodologia Relearning para

o desenvolvimento do conteudo deste
programa lhe permitira reduzir horas de
estudo sem renunciar a uma capacitacao
completa do mais alto nivel”
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Modulo 1. Possibilidade e probabilidade

1.1.

1.2.

1.3.

1.4.

Modelos probabilisticos

1.1.1.
1.1.2.
1.1.8.
1.1.4.
1.1.5.

Introdugado

Fenbmenos aleatorios

Espaco de probabilidade
Propriedades da Probabilidade
Combinatorias

Probabilidade condicional

1.2.1.
1.2.2.
1.2.3.
1.2.4.
1.2.5.

Definigdo de probabilidade condicional
Independéncia de eventos

Propriedades da Independéncia de matrizes
A Formula da Probabilidade total

A formula de Bayes

Variaveis aleatérias unidimensionais

1.3.1.
1.3.2.
1.3.3.
1.3.4.
1.3.5.

Conceito de variavel aleatoria unidimensional

Operagdes com variaveis

Funcgéo de distribuigao de uma variavel aleatoria unidimensional. Propriedades
Varidveis aleatdrias discretas, continuas e mistas

Transformagdes das variaveis aleatorias

Caracteristicas das variaveis aleatorias unidimensionais

1.4.1.
1.4.2.
1.4.3.
1.4.4.
1.4.5.

Expectativa matematica. Propriedades do operador da esperanga
Momentos com respeito a origem. Momentos com respeito a média
Relacionamentos entre momentos

Medidas de posigao, dispersao e forma

Teorema de Chebyshev

1.5.

1.6.

1.7.

1.8.

1.9.

Distribui¢des discretas

1.5.1.
1.5.2.
1.53.
1.5.4.
1.5.5.
1.5.6.
1.5.7.
1.5.8.

Distribuicao degenerada
Distribuigao uniforme em n pontos
Distribui¢ao de Bernouilli
Distribui¢ao binomial

Distribuigao de Poisson
Distribui¢ao binomial

Distribuicdo geométrica
Distribuigao hipergeométrica

Distribuicdo normal

1.6.1.
1.6.2.
1.6.3.
1.6.4.

Introdugao

Caracteristicas de uma distribuigao normal
Representacéo de uma distribuigao normal
Aproximagao de um bindmio por um binémio normal

Outras distribui¢des continuas

1.7.1.
1.7.2.
1.7.3.
1.7.4.

Distribui¢ao uniforme
Distribuicao gama
Distribuicédo exponencial
Distribuicéo Beta

Variaveis aleatorias bidimensional

1.8.1.
1.8.2.
1.8.3.
1.8.4.

Introdugao
Variaveis aleatérias bidimensional

Variaveis aleatorias bidimensional discretas. Fungao massa
Varidveis aleatérias bidimensional Continuas. Fungéo densidade

Distribuicéo Variaveis aleatérias bidimensional

1.9.1.
1.9.2.
1.9.3.
1.9.4.

Funcao de distribuigao conjunta. Propriedades
Distribuicbes marginais

Distribui¢bes condicionadas

Varidveis aleatdrias independente
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1.10. Leis de grande numero e teorema do limite central
1.70.1. SucessOes das varidveis aleatorias

1.10.2. Convergéncia de SucessoOes das variaveis aleatorias. Relagao entre lesées e
diferentes tipos de convergéncia

1.10.2.1. Convergéncia de pontos
1.10.2.2. Convergéncia quase certa
1.10.2.3. Convergéncia em probabilidade
1.10.2.4. Convergéncia na lei ou na distribuigdo
1.10.3. Leis de grande numero
1.10.4. Problema central do limite classico

M@ddulo 2. Descri¢ado e exploragao de dados

2.1. Introdugéo as estatisticas
2.1.1.  Conceitos basicos de Estatistica
2.1.2.  Objetivo da analise exploratéria de dados ou da estatistica descritiva
2.1.3.  Tipos de Varidveis e Escalas de Medigao
2.1.4.  Arredondamento e notagdo cientifica
2.2, Resumo de dados estatisticos
2.2.1. Distribuigdes de freqliéncia: tabelas
2.2.2.  Agrupamento de Intervalos
2.2.3.  Representacdo Grafica
2.2.4. Diagrama diferencial
2.2.5. Diagrama integral
2.3.  Estatistica descritiva unidimensional
2.3.1. Caracteristicas da posigao central: média, mediana, modo
2.3.2. Outras caracteristicas posicionais: quartis, deciles e percentis

2.3.3. Caracteristicas de dispersdo: variagéo e desvio padrdo (amostra e populagéo),
intervalo, intervalo interquartilico

2.3.4.  Caracteristicas de disperséo relativa
2.3.5.  Pontuacgdes tipificadas
2.3.6. Caracteristicas de forma: simetria e curtose
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2.4, Complementos no estudo de uma variavel 2.10. Introdugéao a As séries temporais
2.471.  Analise exploratdria: graficos de caixa e outros graficos 2.10.1. Séries cronoldgicas
2.4.2. Transformagao de varidveis 2.10.2. Processos estocasticos
2.4.3.  Outras médias: geométrica, harmonica, quadratica 2.10.2.1. Processos estacionarios
244 Adesigualdade de Chebyshev 2.10.2.2. Processos estacionarios
2.5.  Estatistica descritiva bidimensional 2.10.3. Modelagem
2.5.1. Distribui¢Ges de freqiiéncia bidimensional 2.10.4. Aplicagbes
2.5.2. Tabelas estatisticas de entrada dupla. Distribuicbes marginais e condicionais . . .
2.5.3.  Conceitos de independéncia e dependéncia funcional
2.5.4.  Representacao Grafica 3.1.  Arquitetura das bases de dados
2.6.  Complementos no estudo de Dos variavel 3.1.1. O queéum banco de dados?
2.6.1.  Caracteristicas numeéricas de uma distribuigdo bidimensional 3.1.2.  Histdria de sistemas de banco de dados
2.6.2.  Momentos conjuntos, marginais e condicionais 3.2.  Sistema de informacdes e bancos de dados
2.6.3.  Relagdo entre medidas marginais e condicionais 3.2.1.  Conceitos
2.7. Regressao 3.2.2.  Caracteristicas
2.7.1.  Linha de regressdo geral 3.2.3.  Evolugdo das bases de dados
2.7.2.  Curvas de regressao 3.3.  Definicao e caracteristicas de um sistema de gerenciamento de banco de dados
2.7.3.  Ajuste linear 3.3.1.  Definigdo
2.7.4.  Predicao e erro 3.3.2.  Caracteristicas
2.8. Correlagdo 3.4.  Arquiteturas de sistemas Administrador de banco de dados
2.8.1.  Conceito de correlagdo 3.4.1.  Arquiteturas centralizadas e cliente-servidor
2.82. indices de correlagéo 3.4.2.  Arquiteturas de sistemas Servidores
2.8.3.  Coeficiente de correlagéo de Pearson 3.4.3. Sistemas paralelos
2.8.4.  Andlise de Correlagéo 3.4.4.  Sistemas distribuidos
2.9.  Correlagao entre atributos 3.4.5. Tipos deredes
2.9.1. Coeficiente de Spearman 3.5, Principais Sistemas gerentes de banco de dados
2.9.2. Coeficiente Kendall 3.5.1.  Tipos de SGBD

2.9.3. Qui-quadrado



3.6.

3.7.

3.8.

3.9.

3.10.

0 desenvolvimento de aplicativos de Base de Dados

3.6.1. Interfaces Web para bancos de dados

3.6.2.  Sintonia de desempenho

3.6.3. Teste de desempenho

3.6.4.  Padronizagado

3.6.5. Comércio eletronico

3.6.6.  Sistema legado

Etapas do design base de dados

3.7.1.  Desenho conceitual

3.7.2.  Desenho légico

3.7.3.  Design de aplicagdes

Implementagao do banco de dados

3.8.1.  Linguagem de Consulta Estruturada (SQL)

3.8.2.  Processamento de dados

3.8.3.  Consulta de dados

3.8.4. Gerenciamento de banco de dados com SQL

3.8.5.  Trabalhando com bancos de dados SQLite

Nogdes de HTML e expressdes regulares

3.9.1.  Estrutura e codigo de um website

3.9.2.  Tags e atributos HTML e CSS

3.9.3.  Busca de texto com expressdes regulares

3.9.4. Caracteres especiais, conjuntos, grupos e repeticoes
Coleta e armazenamento de dados de websites

3.10.1. Introdugdo as ferramentas web Scraping

3.10.2. Ferramentas de programagao web Scraping em Python
3.10.3. Busca e coleta de informagao com expressoes regulares
3.10.4. Busca e coleta de informagao com expressoes regulares
3.10.5. Armazenamento em bases de dados

3.10.6. Exportagao de resultados em arquivos de valores separados por virgula

41.

4.2.

4.3.

4.4.

4.5.

4.6.
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Modulo 4. Estimativas |

Introdugao as Inferéncia estatisticas
4.1.1. 0O que éainferéncia estatistica?
41.2.  Exemplos

Conceitos gerais

42.1. Populagao

4.2.2.  Amostras

4.2.3.  Amostragem

424, Parametro

Inferéncia estatistica

4.31.  Parametro

4.3.2.  Nao paramétrico

4.3.3. Enfoques cldssicos

4.3.4. Abordagem Bayesiana
Inferéncia estatistica

4.41.  Quais objetivos?

4.4.2. Inferéncia estatistica
Distribui¢des associadas com o normal
4.51.  Qui-quadrado

452. T-Student

453.  F-Snedecor

Introdugdo a estimativa pontual

4.6.1.  Definigdo de amostra aleatéria simples
4.6.2. Espago de amostra

4.6.3. Estaticista e estimador

4.6.4. Exemplos
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4.7.

4.8.

4.9.

4.10.

Propriedades dos estimadores

4.7.1.
4.7.2.
4.7.3.
4.7.4.
4.7.5.
4.7.6.
4.7.7.

Suficiéncia e completude

Teorema da Factorizagéo

Estimador imparcial e assimptdticamente imparcial

Erro quadratico médio

Eficiéncia

Estimador consistente

Estimar a média, variancia e proporgéo de uma populagdo

Procedimentos para a construcéo de estimadores

4.8.1.
4.8.2.
4.8.3.

Método churro
Métodos de maxima verosimilhanga
Propriedades dos estimadores de maxima probabilidade

Introdugdo a estimativa de intervalos

4.9.1.
49.2.

Introducéo definigdo de intervalo de confiancga
Método de quantidade pivotal

Tipos de intervalos de confianga e suas propriedades

4.10.1.
4.10.2.
4.10.3.
4.10.4.

4.10.5.

4.10.6.

4.10.7.

4.10.8.

Intervalo de confianga para uma Meios de uma populagéo
Intervalo de confianga para uma Variancia de uma populagéo
Intervalo de confianga para uma proporgées

Intervalos de confianga para a diferencga de populagéo significa. Populagdes
normais independentes. Amostras emparelhadas

Intervalo de confianga para a razao de variagao de duas populagdes normais
independentes

Intervalo de confianga para a razdo de variagdo de duas popula¢des
independentes

Intervalo de confianca para um parametro baseado em seu estimador de
maxima probabilidade

Usando um intervalo de confianga para rejeitar ou rejeitar hipdteses

Modulo 5. Estimativas |l

5.1.

5.2.

5.3.

5.4.

5.5.

5.6.

Introdugdo ao teste de hipdteses
5.1.1.  Declaragao de problema

5.1.2. Hipotese nula e alternativa
51.3. Estatistica de contraste
51.4. Tipos de erros

51.5.  Nivel de significancia
5.1.6. Regido critica. p-valor
51.7. Poténcias

Tipos de testes de hipdteses

521. Teste darazdo de probabilidade

5.2.2.  Controles de meios e variagdes em populagdes normais
5.2.3.  Controles de proporgoes

524. Relagéo entre intervalos de confianga e testes de hipoteses

Introdugdo as Inferéncia Bayesianas

5.3.1.  Distribuigbes a priori
5.3.2. Distribuigdes Conjugadas
5.3.3. Distribuigbes de referéncia

Estimativa Bayesiana

5.4.1.  Estimativas pontuais

54.2. Estimagao de uma proporgéo

54.3. Estimativa da média em populagdes normais
5.4.4. Comparagao com os métodos classicos

Introdugdo as Inferéncia estatisticas Nao paramétrico

551. Meétodos estatisticos ndo paramétricos: conceitos
5.5.2. Uso estatistico ndo paramétrico

Inferéncia ndo paramétrica comparada a inferéncia paramétrica

5.6.1. Diferengas entre inferéncias



5.7.

5.8.

5.9.

Contraste de bondade do ajuste

57.1. Introdugdo

5.7.2.  Meétodos graficos

5.7.3.  Contraste da Equagdes de bondade do ajuste

5.7.4.  Teste Kolmogorov-Smirnov

5.7.5.  Contrastes de normalidade

O contraste da independéncia

58.1. Introdugao

5.8.2. Contrastes de aleatoriedade. Contraste de rajadas

5.8.3. Contrastes de independéncia em amostras pareadas
5.8.3.1. Contraste Kendall
5.8.3.2. O contraste de posigao do Spearman
5.8.3.3. Teste qui-quadrado de independéncia
5.8.3.4. Generalizagao do teste do qui-quadrado

5.8.4. Contrastes de independéncia em k amostras Relacionados
5.8.4.1. Generalizagéo do teste do qui-quadrado
5.8.4.2. O coeficiente de concordancia de Kendall

Contraste de posicao

59.1. Introdugao

59.2. Contrastes de posi¢ao para uma amostra e amostras emparelhadas
5.9.2.1. Teste de assinatura para uma amostra. Teste Mediano
5.9.2.2. Teste de assinatura para Amostras emparelhadas
5.9.2.3. Teste de Wilcoxon de assinatura para uma amostra
5.9.2.4. Teste de Wilcoxon de assinatura para Amostras emparelhadas

59.3. Contrastes de posigao para duas amostras independentes
5.9.3.1. Teste de Wilcoxon Mann-Whitney
5.9.3.2. Teste Mediano
5.9.3.3. Contraste Qui-quadrado

594. Contrastes de posi¢ao para k amostras independentes
5.9.4.1. Teste Kruskal-Wallis
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59.5. Contrastes de posigao para k amostras Relacionados
5.9.5.1. Teste de Friedman
5.9.5.2.Q de Cochran
5.9.5.3. W de Kendall

510. Homogeneidade contraste

510.1. Contrastes de homogéneas para duas amostras independentes
5.10.1.1. Contraste Wald-Wolfowitz
5.10.1.2. Teste Kolmogorov-Smirnov
5.10.1.3. Contraste Qui-quadrado

Médulo 6. Matematica com um computador

6.1.

6.2.

6.3.

6.4.

6.5.

Introdugdo ao Matlab

6.1.1. 0 que € Matlab?

6.1.2.  Principais fun¢des e comandos do Matlab
6.1.3.  Aplicacbes estatisticas em Matlab
Algebra Linear em Matlab

6.2.1. Conceitos de algebra linear

6.2.2.  Principais fun¢des e comandos

6.2.3. Exemplos

Séries numéricas e funcionais em Matlab

6.3.1.  Conceitos de séries numéricas e funcionais
6.3.2.  Principais fungdes e comandos

6.3.3. Exemplos

Funcdes de uma e varias variaveis no Matlab
6.4.1. Conceitos das fungbes de varias varidveis
6.4.2.  Principais fun¢des e comandos

6.4.3. Exemplos

Introdugdo ao LaTex

6.51. 0OqueélaTex?

6.5.2.  Principais fun¢des e comandos do latex
6.5.3. Aplicagdes estatisticas em latex
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6.6.

6.7.

6.8.

6.9.

6.10.

Introdugéo R

6.61. OqueéR?

6.6.2.  Principais fungdes e comandos do R
6.6.3.  Aplicages estatisticas em R
Introducéo a Sabia

6.7.1. O queé Sage?

6.7.2.  Principais fungdes e comandos do Sage
6.7.3.  Aplicagbes estatisticas em Sage

Introducéo ao sistema operacional Bash

6.8.1. OqueéBash?
6.8.2.  Principais fungdes e comandos do Sage
6.8.3.  Aplicag0es estatisticas em Sage

Introdugdo a Phyton

6.9.1. O que é Phyton?

6.9.2.  Principais fungdes e comandos do Python
6.9.3.  AplicagOes estatisticas em Python
Introdugéo ao SAS

6.10.7. O que é SAS?
6.10.2. Principais fungdes e comandos do SAS
6.10.3. AplicagOes estatisticas em SAS

Méddulo 7. Métodos de previsao linear

7.1,

0 modelo de regresséo linear simples

7.1.1.  Introdugdo aos modelos de regresséao e passos preliminares na regressao simples:
exploragao de dados

7.1.2.  Modelagem

7.1.3.  Hipotese

7.1.4.  Parametro

7.2.

7.3.

7.4.

7.5.

7.6.

Estimativas e testes de regresséao linear simples

7.2.1.  Estimativa pontual dos parametros do modelo
7.2.1.1. Método dos minimos quadrados
7.2.1.2. Propriedades dos estimadores de maxima probabilidade

7.2.2.  Inferéncia sobre os parametros do modelo sob as suposi¢es de Gauss-Markov
7.2.2.1. Intervalos
7.2.2.2. Teste

7.2.3. Intervalo de confianca para a resposta média e intervalo de previsdo para
novas observagdes

7.2.4. Inferéncias simultaneas em simples regressao

7.2.5.  Faixas de confianga e de previsdo

Diagnosis e validagao do modelo de regressao linear simples
7.3.1.  Andlise de variancia (ANOVA) do modelo de regressdo simples
7.3.2.  Diagndstico de modelos

7.3.2.1. Avaliagdo gréfica da linearidade e verificagéo de hipdteses por andlise
de residuos

7.3.2.2. Teste linear de falta de ajuste
0 modelo de regresséao linear multiplos

7.47. Exploragao de dados com ferramentas de visualizagdo multidimensional
7.4.2.  Expressao matricial do modelo e dos estimadores de coeficiente
7.4.3. Interpretacéo dos coeficientes do modelo multiplo

Estimativas e testes de regressao linear multiplos

7.5.1.  Leis de estimadores de coeficiente, preditores e residuais
7.5.2.  Aplicagao das propriedades de matrizes idempotentes
7.5.3. Inferéncia no modelo linear multiplo

7.5.4.  Anova do modelo

Diagnosis e validagao do modelo de regressao linear multiplos

7.6.1.  Teste de "ligadura" para resolver restrigdes lineares de coeficientes
7.6.1.1. O Principio da incremental

7.6.2.  Andlise de residuos

7.6.3.  Transformagdes de Box-Cox



7.7.

7.8.

7.9.

7.10.

Médulo 8. Técnicas estatisticas multivariadas |

8.1.

8.2.

8.3.

8.4.

O problema da luz

7.7.1. Deteccdo

7.7.2. Solugbes

Regressao polinomial

7.8.1. Definicdo e exemplo

7.8.2.  Forma matricial e calculo de estimativas
7.8.3. Interpretacgéo

7.8.4. Abordagens alternativas
Regressao com variaveis qualitativas

7.9.1.  Varidveis em regressao (Dummies)
7.9.2.  Interpretagdo dos coeficientes
7.9.3. Aplicagdes

Critérios de selegao dos Modelagem

7.10.1. A estatistica Cp de Mallows

7.10.2. Validagao de modelos cruzados
7.10.3. Selegao automatica passo a passo

Andlise fatorial

8.1.1. Introdugao

8.1.2.  Fundamentos de andlise fatorial

8.1.3.  Analise fatorial

8.1.4. Métodos de rotagao de fatores e interpretagao da andlise de fatores
Modelagem de andlise fatorial

8.2.1.  Exemplos

8.2.2.  Modelagem em software estatistico

Anadlise de componentes principais

8.3.1. Introdugao

8.3.2.  Analise de componentes principais

8.3.3.  Andlise sistematica dos componentes principais
Modelizagao Analise de componentes principais

8.4.1. Exemplos

8.4.2. Modelagem em software estatistico

8.5.

8.6.

8.7.

8.8.

8.9.

8.10.
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Andlise de correspondéncia

8.5.1. Introdugao

8.5.2. Teste de Independéncia

8.5.3.  Perfis de linha e coluna

8.5.4. Analise de inércia de uma nuvem de pontos
8.5.5.  Analise multicritério

Modelagem de andlise de Correspondéncia

8.6.1. Exemplos

8.6.2.  Modelagem em software estatistico
Andlise discriminatoria

8.7.1.  Introdugéo

8.7.2.  Regras de deciséo para dois grupos

8.7.3.  Classificagdo multiestoque

8.7.4.  Analise canonica discriminante de Fisher
8.7.5.  Escolha das variaveis: procedimento Forward y Backward
8.7.6.  Sistematica de analise discriminante
Modelagem de analise discriminante

8.8.1. Exemplos

8.8.2.  Modelagem em software estatistico
Andlise de Cluster

8.9.1. Introdugao

8.9.2.  Medidas de distancia e similaridade

8.9.3.  Algoritmos de classificagéo hierarquica
8.9.4.  Algoritmos de classificagéo hierarquica
8.9.5.  Procedimentos para determinar o nimero apropriado de grupos
8.9.6. Caracterizagao dos Clusters

8.9.7.  Sistematica de analise Cluster

Modelagem de analise Cluster

8.10.1. Exemplos

8.10.2. Modelagem em software estatistico
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Mddulo 9. Técnicas estatisticas multivariadas Il

9.1. Introdugdo
9.2.  Escala nominal
9.2.1.  Medidas de associa¢ao para tabelas 2x2
9.2.1.1. Coeficiente Phi
9.2.1.2. Risco relativo
9.2.1.3. Relagdo entre produtos (Odds Ratio)
9.2.2.  Medidas de associagado para tabelas 2x2
9.2.2.1. Relagéo de contingéncia
9.2.2.2.V de Cramer
9.2.2.3. Lambdas
9.2.2.4. Tau of Goodman e Kruskal
0.2.2.5. Coeficiente de incerteza
9.2.3. O coeficiente Kappa
9.3.  Escala ordinal
9.3.1. Coeficientes gama
9.3.2. Tau-b e Tau-c da Kendall
9.33.  DdeSommers
9.4. Intervalo ou escala de proporgéo
9.41. FEta Coeficiente
9.42. Coeficiente de correlagdo de Pearson de Spearman
9.5,  Andlise estratificada em tabelas 2x2
9.5.1.  Andlise estratificada
9.5.2.  Andlise estratificada em tabelas 2x2
9.6. Formulagao de problemas em modelos log-lineares
9.6.1. O modelo saturado para duas variaveis
9.6.2. O modelo Saturadas geral
9.6.3.  Outros tipos de Modelagem
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9.7. 0 modelo Saturadas 10.3. Regressao de componentes principais
9.7.1.  Cadlculo os efeitos 10.3.1. Definigéao
9.7.2. Bondade de ajuste 10.3.2. Propriedades
9.7.3. Teste dos efeitos K 10.3.3. Exemplos
9.7.4. Teste de associagao parcial 10.4. Regressdo RRR
9.8. 0 modelo hierarquico 10.4.1. Definigéo
9.81. O método Backward 10.4.2. Propriedades
9.9.  Modelos de resposta Probit 10.4.3. Exemplos
9.9.1.  Formulagéo do problema 10.5. Regressao Ridge
9.9.2. Estimativas de parametros 10.5.1. Definigéo
9.9.3. Teste qui-quadrado de bondade de ajuste 10.5.2. Propriedades
9.9.4. Teste de paralelismo para grupos 10.5.3. Exemplos
9.9.5. Estimativa da dose necessaria para obter uma determinada taxa de resposta 10.6. Regressado Lasso
9.10. Regressao Logistica Binaria 10.6.1. Definicéo
9.10.1. Formulagéo do problema 10.6.2. Propriedades
9.10.2. Variaveis qualitativas na regressao logistica 10.6.3. Exemplos
9.10.3. Selegao de variaveis 10.7. Regressao de Elasticnet
9.10.4. Estimativas de pardmetros 10.7.1. Definigéo
9.10.5. Bondade de ajuste 10.7.2. Propriedades
9.10.6. Classificagéo dos Individuo 10.7.3. Exemplos
9.10.7. Predicéo 10.8. Modelos de Predigdo n&o linear
P .. o~ 10.8.1. Modelos de regresséo nao linear
10.8.2. Minimos quadrados néo lineares
10.1. Modelos geral de regressao linear 10.8.3. Transformagé&o para um modelo linear
10.1.1. Definigao 10.9. Estimativa de parametros em um sistema nao linear
10.1.2. Propriedades 10.9.1. Linearizagéo
10.1.3. Exemplos 10.9.2. Outros métodos de estimativa de parametros
10.2. Regresséo de minimos quadrados parciais 10.9.3. Valores iniciais
10.2.1. Definigéo 10.9.4. Software de computador
10.2.2. Propriedades 10.70. Inferéncia estatistica em regresséo néo linear
10.2.3. Exemplos 10.10.1. A Inferéncia estatistica em regresséo néo linear

10.10.2. Validagao de inferéncia aproximada
10.10.3. Exemplos
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Metodologia

Este curso oferece uma maneira diferente de aprender. Nossa metodologia é
desenvolvida através de um modo de aprendizagem ciclico: o Relearning.

Este sistema de ensino é utilizado, por exemplo, nas faculdades de medicina mais
prestigiadas do mundo e foi considerado um dos mais eficazes pelas principais
publicacdes cientificas, como o New England Journal of Medicine.
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Descubra o Relearning, um sistema que abandona

a aprendizagem linear convencional para realiza-la

através de sistemas de ensino ciclicos: uma forma de
aprendizagem que se mostrou extremamente eficaz,
especialmente em disciplinas que requerem memorizagao"
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Estudo de caso para contextualizar todo o conteudo

Nosso programa oferece um meétodo revolucionario para desenvolver as habilidades
e 0 conhecimento. Nosso objetivo é fortalecer as competéncias em um contexto de
mudanca, competitivo e altamente exigente.

Com a TECH vocéira
experimentar uma maneira de
aprender que esta revolucionando
as bases das universidades
tradicionais em todo o mundo”

Vocé tera acesso a um sistema de
aprendizagem baseado na repeticao, por
meio de um ensino natural e progressivo ao
longo de todo o programa.
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Um método de aprendizagem inovador e diferente

Este curso da TECH é um programa de ensino intensivo, criado do zero, que
propGe os desafios e decisbes mais exigentes nesta drea, em ambito nacional ou
internacional. Através desta metodologia, o crescimento pessoal e profissional €
impulsionado em diregao ao sucesso. O método do caso, técnica que constitui

a base deste conteldo, garante que a realidade econdmica, social e profissional
mais atual seja adotada.

Nosso programa prepara vocé
para enfrentar novos desafios em
ambientes incertos e alcancar o

N N

SUCeSSO na sua carrelra

0 método do caso é o sistema de aprendizagem mais utilizado pelas melhores
faculdades do mundo. Desenvolvido em 1912 para que os alunos de Direito pudessem
aprender a lei ndo apenas com base no conteudo tedrico, 0 método do caso consistia
em apresentar situagdes reais e complexas para que os alunos tomassem decisoes e
justificassem como resolvé-las. Em 1924 foi estabelecido como o método de ensino

Através de atividades de colaboracdo padr&o em Harvard.
€ Casos reais, 0 aluno aprendera a Em uma determinada situagdo, o que um profissional deveria fazer? Esta é a pergunta
resolver Situagées Comp/exas em que abordamos no método do caso, um método de aprendizagem orientado para a agao.
ambientes reais de negécios Ao longo do programa, os alunos irdo se deparar com diversos casos reais. Terdao que

integrar todo o conhecimento, pesquisar, argumentar e defender suas ideias e decisoes.
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Metodologia Relearning

A TECH utiliza de maneira eficaz a metodologia do estudo de caso
com um sistema de aprendizagem 100% online, baseado na repeticao,
combinando 8 elementos didaticos diferentes em cada aula.

Potencializamos o Estudo de Caso com o melhor método de ensino
100% online: o Relearning.

Em 2019 alcangamos 0s melhores
resultados de aprendizagem entre todas
as universidades online do mundo.

Na TECH vocé aprende através de uma metodologia de vanguarda, desenvolvida para
capacitar os profissionais do futuro. Este método, na vanguarda da pedagogia mundial,
se chama Relearning.

learning
from an
expert

Nossa universidade € uma das Unicas que possui a licenga para usar este método de
sucesso. Em 2019 conseguimos melhorar os niveis de satisfagdo geral dos nossos
alunos (qualidade de ensino, qualidade dos materiais, estrutura dos curso, objetivos,
entre outros) com relagéo aos indicadores da melhor universidade online.
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No nosso programa, a aprendizagem nao é um processo linear, ela acontece em
espiral (aprender, desaprender, esquecer e reaprender). Portanto, combinamos cada
um desses elementos de forma concéntrica. Esta metodologia ja capacitou mais de

650 mil universitarios com um sucesso sem precedentes em campos tao diversos
como a biogquimica, a genética, a cirurgia, o direito internacional, habilidades
administrativas, ciéncia do esporte, filosofia, direito, engenharia, jornalismo, historia,
mercados e instrumentos financeiros. Tudo isso em um ambiente altamente
exigente, com um corpo discente com um perfil socioecondémico médio-alto e uma
média de idade de 43,5 anos.

O Relearning permitira uma aprendizagem com menos
esforco e mais desempenho, fazendo com que vocé se
envolva mais em sua especializagao, desenvolvendo o
espirito critico e sua capacidade de defender argumentos
e contrastar opinides: uma equagao de sucesso.

A partir das Ultimas evidéncias cientificas no campo da neurociéncia, sabemos
como organizar informagoes, ideias, imagens, memorias, mas sabemos também
gue o lugar e o contexto onde aprendemos algo é fundamental para nossa
capacidade de lembra-lo e armazena-lo no hipocampo, para manté-lo em nossa
memoria a longo prazo.

Desta forma, no que se denomina Neurocognitive context-dependent e-learning, os
diferentes elementos do nosso programa estao ligados ao contexto onde o aluno
desenvolve sua pratica profissional.
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Neste programa, oferecemos o melhor material educacional, preparado especialmente para os profissionais:

Material de estudo

>

Todo o conteudo foi criado especialmente para o curso pelos especialistas que irédo
ministra-lo, o que faz com que o desenvolvimento didatico seja realmente especifico e
concreto.

Posteriormente, esse conteldo é adaptado ao formato audiovisual, para criar o
método de trabalho online da TECH. Tudo isso, com as técnicas mais inovadoras que
proporcionam alta qualidade em todo o material que é colocado a disposigao do aluno.

Masterclasses

Ha evidéncias cientificas sobre a utilidade da observacgao de terceiros especialistas.

O “Learning from an expert” fortalece o conhecimento e a memoria, além de gerar
seguranga para a tomada de decisdes dificeis no futuro

Praticas de habilidades e competéncias

Serdo realizadas atividades para desenvolver competéncias e habilidades especificas
em cada area tematica. Praticas e dinamicas para adquirir e ampliar as competéncias
e habilidades que um especialista precisa desenvolver no contexto globalizado em que
vivemos.

Leituras complementares

Artigos recentes, documentos de consenso e diretrizes internacionais, entre outros.
\l/ Na biblioteca virtual da TECH o aluno tera acesso a tudo o que for necessario para
complementar a sua capacitagao.




Metodologia |35 tecn

Estudos de caso

Os alunos irdo completar uma selecao dos melhores estudos de caso escolhidos
especialmente para esta capacitagao. Casos apresentados, analisados e orientados
pelos melhores especialistas do cenario internacional.

Resumos interativos

A equipe da TECH apresenta o conteudo de forma atraente e dindmica através
de pilulas multimidia que incluem audios, videos, imagens, graficos e mapas
conceituais para consolidar o conhecimento.

Este sistema exclusivo de capacitacdo por meio da apresentacao de contetdo
multimidia foi premiado pela Microsoft como "Caso de sucesso na Europa”

Testing & Retesting

Avaliamos e reavaliamos periodicamente o conhecimento do aluno ao longo do
programa, através de atividades e exercicios de avaliagao e autoavaliacao, para que
possa comprovar que esta alcancando seus objetivos.
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Certificado

O Mestrado Proprio em Técnicas Estatisticas garante, além da capacitagao mais
rigorosa e atualizada, o0 acesso a um titulo de Mestrado Proprio emitido pela
TECH Universidade Tecnoldgica.
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Conclua este programa de estudos
COMm sSUCEesSSo e receba o seu certificado
sem sair de casa e sem burocracias”




teCh 38| Certificado

Este Mestrado Préprio em Técnicas Estatisticas conta com o conteldo mais completo O certificado emitido pela TECH Universidade Tecnoldgica expressara a qualificagéo
e atualizado do mercado. obtida no Mestrado Proprio, atendendo aos requisitos normalmente exigidos pelas

o ) ) _ bolsas de empregos, concursos publicos e avaliagdo de carreira profissional.
Uma vez aprovadas as avaliagdes, o aluno receberd por correio o certificado*

correspondente ao titulo de Mestrado Préprio emitido pela TECH Universidade Titulo: Mestrado Préprio em Técnicas Estatisticas

Tecnolégica. N.° de Horas Oficiais 1.500h

Q
te( : n universidade Mestrado Préprio em Técnicas Estatisticas
» tecnoldgica
- Contetdo programético
Outorga o presente
CERTIFICADO Tipo de disciplina Horas Curso  Disciplina Horas  Tipo
Obrigatéria (0B) 1,500 1° Possibilidade e probabilidade 150 0B
a Optativa (OP) 0 1° Descrigdo e exploragéo de dados 150 0B
N ; 1° Bases de dados: projeto e gerenciamento 150 0B
Sr/Sra com documento de identidaden°______________ iz‘;g“’s Externos (EE) 0 19 Estimativas | 150 OB
i 0 1° Estimativas Il 150 0B
por ter concluido e aprovado com sucesso o programa de 1o Matométioa com um computador 1% on
Total 1.500 1° Métodos de previsdo linear 15 0B
P 1° Técnicas estatisticas multivariadas | 150 OB
MESTRADO PROPRIO 1° Técnicas estatisticas multivariadas Il 150 08
1° Técnicas avangadas de Predi¢ao 150 0B

em
Técnicas Estatisticas

Este é um curso préprio desta Universidade, com duragdo de 1.500 horas, com data de inicio
dd/mm/aaaa e data final dd/mm/aaaaa.

A TECH é uma Institui¢do Privada de Ensino Superior reconhecida pelo Ministério da Educagdo
Publica em 28 de junho de 2018.

Em 17 de junho de 2020

[]
Zﬁw tec n universidade
W Ma.Tere Guevara Navarro » tecnoldgica
Reitora

Ma.Tere Guevara Navarro
Reitora

P a i i é c6digo tnico TECH: AFWOR23S _techtitute.comtitulos

*Apostila de Haia: Caso o aluno solicite que seu certificado seja apostilado, a TECH EDUCATION providenciard a obtengdo do mesmo a um custo adicional.
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Mestrado Préprio
Técnicas Estatisticas

» Modalidade: online

» Duracdo: 12 meses

» Certificado: TECH Universidade Tecnoldgica
» Dedicagdo: 16h/semana

» Hordrio: no seu préprio ritmo

» Provas: online




Mestrado Préprio
Tecnicas Estatisticas

Q
te C n universidade
» tecnologica



