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5.6.2. {TRERE
5.6.3. REIRFH
5.6.4. #iMER
Greedy &%

5.7.1. GreedyHysREg
5.7.2. Greedy®HM&T=
5.73. BEmRik
5.7.4. HRAKEE
5.7.5. HaEE#A
BRRDEE

5.8.1. RIERZFARR
5.8.2. fAIIFTEIF
5.8.3. Dijkstrafy&%
Bl LKGreedy &3k
5.9.1. &/MVERR
5.9.2. Prim&%
5.9.3. Kruskal&i%
5.9.4. EF49
R

5.10.1. Backtracking
5.10.2. BHHEAR

1RIR 6. BRER S

6.1.

6.2.

6.3.

6.4.

6.5.

6.6.

ARIBIBP

6.1.1. BESMAEE

6.12. REEX

6.13. AIEfEHINRE
6.14. MHETREFHRE

RIBLRHY

6.2.1. IEAYHEIEILFR
622. RNM

6.23. BE

624, SEGRIE

6.2.5. IR

5 EMANR

6.3.1. iR, EEMINRZENXE]
632. #IERETE

633. HUER&ERZE

6.3.4. EEREVAT

6.3.5. FNRIRENATU

HIRF R

6.4.1. HNRFTHNEEM

6.42. BIEABEXHIRETR
6.43. FNRFTRBIFE

&3

651 JTHIENA

6.52. {REHEZES

6.53. REHITERS

6.5.4. EHAENEREAK
6.5.5. AR II—MEIR?
RSB OB ARG

6.6.1. =FEAA RDF, Turtle® N
6.6.2. RDF Schema

6.6.3. OWL

6.6.4.  SPARQL

6.6.5. EMATUERXMABARTIA
6.6.6. ProtégéZiEMEMA



6.7.

6.8.

6.9.

6.10.

BEXW

6.7.1.
6.7.2.

BXWBIRFIRFK
RV

HAARFRRE

6.8.1.
6.8.2.
6.8.3.
6.8.4.
6.8.5.
6.8.6.
6.8.7.

gp
ESCE ]
PNEE
SRS
KRN EE
nft 30
IDIEHDE]

MIRRTHIEF RS

6.9.1.
6.9.2.
6.9.3.
6.9.4.
6.9.5.

EHEHE

—IEhE

B EZE
TEREBEZERXR

Prolog: & F—MZIENHRIZ

B, BETAIRNAZHNERRAR
6.10.1.
6.10.2.
6.10.3.
6.10.4.
6.10.5.
6.10.6.

HIBHL S

IR AL B
BEFHRMARS
MYCIN, ERAFNFHE
ERAZHTEMNEN
ERAFZHLE

BIR 7. 85 SINBUEEZHE

7.1

BMAIR R M ZANBEF INEX MR

7.1.1
7.1.2.
7.13.
7.14.
7.1.5.
7.1.6.
T.1.7.
7.1.8.

MR R ZH KBS
HMIRR IS ZRIH LA
FIRRILIIZRIRER

MR I B ERRTEA

(EHOHLERS STRTIRYS &
B SIS B R
SRR
TS SRS

1.2.

7.3.

7.4.

1.5.

7.6.

T.7.

IR IE

721, FRLE

722, HUERDTTRAERREURLIE
723, #ELEE

724, HEREHR

72,5 ESTEMEIHARER
726, DRTENETRNRER
72.7. FERMIEHE

728. REINNEFRRTE
729. ZTEHWMAMBREEN
R

731. DB

732. CE&*%

733, SEINEFES

734, SHRDWH

XK ERATAE

741, CREER

742, HETNERE

7.4.3. Kappagiitz

7.4.4. ROCHh%:

b2l

751 FMNENIESE

752, BEFFRREAEN

753.  IRFEEMNEX

FREZ LK

76.1. EREE

76.2. ([HERHITREMNLS

763, REMEEEE

764, BFEREREEN
MHET7E %

771 BEMERES

772 NHETEE

77.3.  FEMIIHHT

774, DHEMEEN

ZMFINS |33 tech
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7.8.

7.9.

7.10.

IEIR 8. TEZMLE, Deep LearningBI &R,

8.1.

8.2.

8.3.

[B])3FEL & MR R

781 fEEBRL4EET

7.8.2. ZELMEI

7.83. BiEMET

7.84. B3

7.85.  ZIFAEM (SVM) &N
786. BEENE

BX

79.1. EHES

79.2.  m=Clustering

793, BEIRWAE

794, EME%

795. B-IIAEE

796. BERRAE
SOXMZIEF BAAE S 0 (NLP)
7.10.1. EREEEER

7.10.2. BRENGIE

7.10.3. HERMEDH

7.104. BREDEN

REFS]

8.1.1. AREFIRL
8.12. ARAFEINA

8.13. AAFIMRMEAR

N

82.1.
822. T
823. %
EE=

831 HAE
832. [REE

833. HHE

8.4.

8.5.

8.6.

8.7.

8.8.

8.9.

8.10.

EHEERIRE

8.4.1. ZEMN&T

842. ES5EZIERNEE
843. BiEMfEHE
F—MEEMEHITE

85.1.  MLEIIT

852. KENE

85.3. [RLEHE

EEINA AL

86.1. fLiadiEsE

8.6.2. IRKREAIEL
86.3. EEIIEIR

R WL FRIEAIN A

87.1. BUEREK

872, REMEHE

8.73. BIKE
MEDEEZ TR AT HETT
88.1. HEWrZTHVThAE
882, HNREBIATHET
883. BUT(IMAZEHXR
A KerasSE I MLP (2R RE128)
89.1. MLBLEHMNENX
89.2. IREYEZE

89.3. 1A%
HEAMLEFine tuninglIBE 2k
8.10.1. BUERHLERE

8.102. REFIE

8.10.3. WEMHE



IR 9. R AR L8145

9.1

9.2.

9.3.

9.4.

9.5.

9.6.

9.7.

9.8.

BHER

9.1.1. BEMMAEAR

9.1.2. FENIEE

9.13. NEVAHEAR
F)IIZR RV EE AR

9.2.1. FITHE

9.2.2. HHLIREX

923 FEFI

1k

931 FEHEE FREMLIEE
9.3.2.  AdamFIRMSpropfiit2a3
933. Eftkas
F)EGEE

9.4.1.  WEEFSIRETH
942. ZFIAH

9.43. BM

TG

951 RXIIE
9.5.2. IEHMfL
953, THHIEMT
L HEm

9.6.1. RALKIT
9.62. IBMAIITHESEANLE
96.3. RIgKIK
Transfer Learning
9.7.1.  F3FBE
9.7.2. ¥HIEREY
9.73. REFI
IRy 7

98.1. EgLin
9.82. LZAWIEEM
9.83. XA

9.9.

9.10.

ZMFINS |35 tech

Transfer LearningY52BRAz B
99.1. FIFBEI

9.9.2. 'RFEIREX

9.93. REFI

EXE

9.10.1. LAL

9.10.2. EIFRAMBENL
9.10.3. Dropout

18R 10. A TensorFlowE SR04

10.1.

10.2.

10.3.

10.4.

10.5.

TensorFlow

10.1.1. fEMTensorFlowE

10.1.2. fEMATensorFlowi# T8R4k
10.1.3. TensorFlow BIEIE1E
TensorFlow F1 NumPy

10.2.1. AT TensorFlowRy NumPy i+ &3f15
10.2.2. 1ETensorFlow - ERNumPy#iH
10.2.3. EFTensorFlowEFHINumPy iz&
VIR BN E A

10.3.1. fERTensorFlowtsE B E X EHY
10.3.2. G HEE

10.3.3. FEAMAEARHTTIIIZ
TensorFlowER EFIEH

10.4.1. TensorFlowBIIiAE

10.4.2. ERERFRIIGEE

10.4.3. {EMTensorFlowiz B TR
A TensorFlowNE AT IR

10.5.1. fERTensorFlownE g
10.5.2. fETensorFlowi{THIET AN
10.5.3. fEMTensorFlow T B#1TEHUER(E



tecn 36|&MHAR

10.6. tfdatafZFEfEFZC 11.4. CNN Z2#4
10.6.1. fEMtdataAPIH{ TR 11.4.1. VGG-2efy
10.6.2. £ tfdatat@EHUER 11.4.2. AlexNetZRHg
10.6.3. fEMtfdataAPIIZRIEE! 11.4.3. ResNetZR#y
10.7. TFRecord#&= 11.5. {#MAKerassE3 CNNResNet
10.7.1. {EFTFRecord AP TEIER Ik 115.1. WNEHAK
10.7.2. fEATensorFlow/IN# TFRecord X 11.52. WAEEX
10.7.3. fBEMTFRecord XX TIEEN)I 45 1153, HBHEX
10.8. KerasTah 22 11.6. fEBTYIIZRIKerastE R
10.8.1. fFEAKerasTIALIEAP] 11.6.1. F)ISRRE RIS
10.8.2. fFFKerastgEHpipelined&i& 11.6.2. FIGEER ARG
10.83. fEAKerasTIAMBAPIHHTIIAL)I4 11.63. FUIAVREHNLS
10.9. TensorFlow iRETH 11.7. BT EBEIflgE
10.9.1. {BFE TensorFlow HURE I THIRNE 1171 FBF
10.9.2. fERTensorFlow Datasets#H TR I 1172, FB#dE
1093 B TensorFlow BB TIRA 145 LL73. EBFINAR
10.10. e TensorFlowtd# Deep Learning R FA12F 11.8. Deep Computer Vision#95 RANE AL

118.1. BE&H%E
11.82. EAEGHHIR
11.8.3. RN

11.9. ¥R MAM AR ER
11.9.1. KM%

10.10.1. SKFRRZFR

10.10.2. fEfTensorFlowtg#Deep Learning N AER
10.10.3. A TensorFlowi# 71BN %R

10.10.4. EFARN AR FUNLER

BN 11, BT EREENENRE TSN 1192, WRERHEFZX
11.9.3. BEEA
11.10. 1BXY 9 E|

11.1. I REL
11.1.1. MR ERIEE

1112 HEHaEEL 11.10.1. IBX D EINREFS)
1113, EMRIIRER 1L10.1 it
112 =R 11.10.1. EFHNBIHEI S
B 1R 12, FI B SAIARIEE (RNN) RIS D T B SAB S A B (NLP)
11.2.3. BUERER 12.1. fEFARNNAER A
11.3. MURERUKRERAKerasSEIMLE 12.1.1. IZRRNNFHITSXAS A AR
11.3.1. Pooling#0 Striding 12.12. BRERNNERBRES
11.3.2. Flattening 12.1.3. RNNBIXXCAEE R A

11.3.3. Poolingzsa!



12.2.

12.3.

12.4.

12.5.

12.6.

12.7.

12.8.

12.9.

BRI LR

12.2.1. IERRNNEYEIB A2

1222, HFfEIGEES

12.23. #iRFEMER

1224, BED

EARNNM 2 MHITRZE

1231 BNREEHRIER

12.3.2. f#MDeep LearningE & TR
TN 288 004Ri0 25 R 1D 2R MNLR
124.1. AT HEEELEIRNN

12.4.2. f#Mencoder-decodergs M4 # 17425 EMZ
12.4.3. EFARNNIZSHI SRR L
ARSI

12.5.1. XMFANHIFERNNFRIN

1252, FERFEINGIRSEEDERME
12.5.3. FENZFERINHRIN S
Transformert® &

12.6.1. fEMTransformersiBEL T HABS A IE
12.6.2. TransformerstERLTE A o PRIz
12.6.3. Transformerst& A9 =
Transformersfi 3t

12.7.1. &R TransformerstEBISCHLAM L
12.72. BEIGEUETINIE

12.7.3. AfM5EZRTransformerst& il
Hugging Face Transformers 522

12.8.1. f#FHugging FaceTransformer/ZE

12.8.2. Hugging FaceBdTransformersE 1B 2R

12.8.3. Hugging FaceBTransformersE BB E
HfthTransformerE b

12.9.1. KA TransformersFEz BAYELEL

12.9.2. ERAEMTransformersfZE

12.9.3. EHAfthTransformersZEBIL =

1FMANZE |37 tech

12.10. fEARNNFAttentionFF & NLP FRF2 R o SL PRI A
12.10.1. FEARNNALFEINEIF 2 BB S MIEN AR
12.10.2. 7ER FAFZFE AR FARNN, IREHEIH Transformersig Ay
12.10.3. SKFRRZ AN

1&IR 13. Bnh4Rbaas, GANAY AURE

13.1. SXWEIBRT
13.1.1. &4
13.12. REF>
13.1.3. BENER
13.2. fFEA L% BhYmEasiTPCA
13.2.1. gz
13.2.2. PythondAysL
13.2.3. MiBUEAER
133. #EHE5hREIDeE
133.1. REMEMLE
133.2. ‘RIBZRIABIME
13.3.3. EREMNL
13.4. ERBNYRIEES
13.4.1. EREGIT
13.4.2. IGERRE
1343, THMEER
135, EIRBh4mides
13.5.1. dIEERN A
135.2. RISIRENGIT
13.53. FEREMNKER
13.6. DEEsh4miDEs
13.6.1. EEmIENE
13.6.2. VK EEHE
13.6.3. FEREMNKER
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13.7.

13.8.

13.9.

T BEnh4mhose

13.7.1. ERZEAILK
13.7.2. EHEREFES
13.7.3. FEBERT
B 8 MNISTEIMR BY A AR
13.8.1. #EZIRF
138.2. #B%F

13.8.3. REMEMLE)IZK
RSNy BRiER
139.1. MBEGERAR
13.9.2. HIESHER
13.9.3. fERAXMERLE

13.10. EBAYAYSLRE

RIR 14. EYE R IR

14.1.

14.2.

14.3.

14.4.

13.10.1. SEPRAV AR
13.10.2. REHISfE
13.10.3. EA AR
13.10.4. THELER

HFETEEN

14.1.1. FEIrEEN
HRENE X

142.1. EFUENAEITE
142.2. WEBEENTIE
1423. RF=ITHE
BEEE

143.1. BIREEHE

1432, FEHEFHLH
BEREANTEIRER-FT A SRS
144.1. CHCE®*

1442, ZiELE

14.5. #EITERE (—)
145.1. FHIERRES
1452, #HRE
1453, BEFEDHLNEX
14.6. #HITEERER (D)
14.6.1. BFH#{hiT(EDA)BYE IR
14.6.2. EfF4RiE
14.7. HUHRINEBTF SR
14.7.1. EFHNBNFES)
14.7.2. LHEFRBAE 5
14.8. ZB#rA#
148.1. ZECHIMES
14.82. #EXEZBRRAPHIN A
14.9. fHERILE (—)
149.1. HEMLEEN
14.9.2. HEMENIPRGF
14.10. FHEMLE (D)
14.10.1. HEMEEEFHRFNEG
14.10.2. HAMBZEZFTFHNERZESG
14.10.3. A MLEEITEN M P BIE RS

IR 15, A TERE: RSN A

15.1. &FRS
15.1.1. ATEHEE(A) M ERARS M B Sk
15.1.2. fEAZEM
15.13. FAATENEXBENKG
15.1.4. ANTEEERFRNBELRE/AiE

152. ATHEENETRERSHEM
152.1. AT gEMET REUR MBS
15.2.2. fERZH)



15.3.

15.4.

155.

15.6.

15.7.

15.8.

15.9.

15.10.

SEETRSPERAISEERAXNX
15.3.1. FRAATSEXEBEENK

1532. ATEERRMBHELRE/BG
154.1. ATEgE SEUHEE VB SH
15.4.2. {ERZEA

15.4.3. BRATENEFEEXK

15.4.4. ATEERRMBHELRE/BG

7k

15.5.1. ATEREN T AkaIEm, B SHkk
15.5.2. fERZA

FET A ERATEENEBENK

15.6.1. fERZM

15.6.2. FHAATENEXREEXK

15.6.3. ATEEERFRBELRE/AE
NHITH

15.7.1. ATEENAHTEIE M NBES P
15.7.2. f£RZH)

15.7.3. FHRATENEXREEXK

15.7.4. ATEBERRHBELRE/B&

]

158.1. AIFBEMHBENZM. MBS
15.8.2. 1ERZEHA

15.8.3. FRATENEXREEXK

15.84. ANTEEERNRBELR/BE
A FI R

15.9.1. ATEgedmA AR B ImiLE Sk
15.9.2. fERZF!

15.9.3. FERAATENHEXBENK

15.9.4. ATEBERRMBELRE/BG
ANHER

15.10.1. AT ANZ BB M, B 53k
15.10.2. EFRZEH)

15.10.3. FRAA TS EX BT XK

15.10.4. ATERERRIBHELRE/BG
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&R 16. A\ T BEEIRITFRISEFRN A

le.1.

16.2.

16.3.

l6.4.

16.5.

16.6.

fEAWall-e, Adobe Firefly B &p4E R EIFZ 1% TRV ER IR E BT AR
16.1.1. FEHNEEHS

16.1.2. BapEmERNTAEMNESR

16.1.3. EMTUSITR AL Em

16.1.4. ZAUE HaiRIE S ISR SRV E BRI A
it A TR AESRIL A P RE S E S

16.2.1. ARRE/RBAERRESIRN

162.2. REERIPIHEERE

16.2.3. HP R R b5

16.2.4. TEXRFRNAAPYIEAITT

ER&: TAAE RUAIN A

16.3.1. ML ER

16.3.2. TAvAREERIRTT

163.3. HRZARPBEMILIT

16.3.4. EMEUTHIEFARR LR
NABEEMIRREERR

16.4.1. BEhREHRREN

1642. RBDKREZE

16.4.3. LA4REIRITHIV= B AL

16.4.4. HENARERBML

FERAPCGIERE MR AR

16.5.1. NMABTFINFPNEREN

16.5.2. BEnhtlEXEMIMENEX

1653, BFERFHNERNENSE

16.5.4. LRI AL
fFEACogniaci#fTMachine LearningFIEAREZVIR !
16.6.1. FEIGITHREIIRGIEM

16.6.2. HEMachine Learningi®R B4R BI4AR
16.6.3. FEN&ITARISEPRE

16.6.4. HIRRAIPREENEEZERAE
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16.7.

16.8.

16.9.

FAATSZEMCEENEE

16.7.1. BELEFMSHE

16.7.2. f#fAdobe Color Wheel i TEIFISITHRERMINEE
16.7.3. {EMFramer, CanvaflRunwayMLE BN & M=
16.7.4. 1H& B3R AR

prang Wy =E=s o bayii

16.8.1. #IEWEMNSRIES

16.8.2. BATFBHEFNHIMachine LearningtZdy

16.8.3. LHERMRERNANIGITHREE

16.8.4. LRI EREEMTVAIRN

AT EEREN&ITEIBAHE

16.9.1. FITI B FRIANIDIE

16.9.2. ATEseHBIMERFASHITA (Adobe Creative Cloud#l Sketch2React)
16.9.3. AT BB AREMMNRETRE

16.9.4. BITFASEBMNBEEARGIENAREE

16.10. AT E sEAIRNIRITRIEREE

16.10.1. AE A TERERIRRENGIT R
16.10.2. THMAAIAFEMITA

16.10.3. BESIRITINE

16.10.4. FEERMAAIGER %

BIR17. % -BR B 5 A TEEE

17.1.

17.2.

TRIBIRIGITEY

17.1.1. IR THRAFTH

17.12. BFATERENBERENEAS

17.1.3. WREBENBFRERRE

17.1.4. 1TREHIBIBB A GERI

B A BTN

17.2.1. A MERFA &I ESPHNEESE
17.2.2. BTFHAFTATUNRIMachine Learningt& !
17.2.3. BIMAENEF RESIT

17.2.4. TS MEIPREIFIRIE

17.3.

17.4.

17.5.

17.6.

17.7.

17.8.

FAATE ARG EHTTEER LT
17.3.1. ®HBBEMIGITREL

17.32. RBREEEEE

17.33. HABHMKSEARHITRERL
17.34. FREFHEARABTEN EIGTHRR AR
MR B ohE R A B AEA

1741, BFENALFTEBER

17.42. AENHBAEREX

17.43. BohEMAENESRIFNER %

17.4.4. REZL HEME50E0)
SRR A B ATEEE

1751 ATEREEBTHUACHNESE
1752, BU#HABITANEX

17.5.3. WP ATEENFEHENAFES)
17.5.4. 1g5gme A THEENEAMEEGS
T AR E ST S S

17.6.1. B ERRT Tt

17.6.2. EFNSITOZIFREAR

17.6.3. AHEIHEEBIIEITEIBk AL

17.6.4. BIFHERUEZHNS

WA TE IR LI aT R

17.7.1. FBATEER TESEHOFAER
17.7.2. eI elstt

17.7.3. AIFFERTRIZSOH

17.7.4. SREESIEMLPRINE

B EIMBIF SAdobe Sensei, Figma FlAutoCADEERLEI& TR E+
17.8.1. EMBFHELIMMSITHIER

17.8.2. FREZIINEITHIEINEIF

17.8.3. KBRS EMBNFHEARE
17.8.4. HEPREARFEROUH



17.9.

R T A P RS A DASSOE T
17.9.1. REIRITHIRERBGHE A
17.9.2. BTHEOHNTENENR
17.9.3. AP AERBRAHERTIAE

17.9.4. WHREUBECELIZAIRAEFBRE

17.10. NAATEERARS AL

17.10.1. ATEBESATAMENRY S
17.10.2. AR EIBRAIBRED T (UX)
17.10.3. chSFEEH!

17.10.4. TERIEFMSHIIL

HRIR 18. %1 A A TR B mi2nI el

18.1.

18.2.

18.3.

18.4.

FAATZEEIML L ERIZ
18.1.1. HIETZMLEN
18.1.2. BTFAEFMWBIATE R

18.1.3. KHEA T REIEIIBIRAFIRIEDL AL
1814 RKERE ATBRETIZMAHENEE

FEIREY : PR ANeT 20

182.1. EINRATEDIITHNEEY
182.2. EINRENTEFMFEA

18.2.3. EHNRIHIVERPR LA R A 2B
18.2.4. FEUFRANRIT RIEMAIENH
ERILT: E TR ZAROIEPRIR A
183.1. ERSHHML

18.3.2. BYEMARMILIT

18.3.3. ITMREIFLEE

18.3.4. FmiitEsht
FBATEEHTHRIAIERE DT
18.4.1. WITHMRFIEEDTHNER S
18.4.2. ATFMEDMNWATEEE
18.4.3. FHGITZEF AL &I
18.4.4. FHEPRELAARAL

18.5.

18.6.

18.7.

18.8.

18.9.

18.10.

LZHMAEA | 41

T =R KR E

185.1. EY AR ERILIAE~HE

18.5.2. AHUEERINZRRA

18.5.3. AHUEERIRVYIRAI Rk

18.5.4. £ FEIBAGIHE

AT BE%HBhI&T T & (Deep Dream Generator, Fotorf1Snappa)
18.6.1. HMEEEN&ITgan (ERITHINLS)

18.6.2. &8I #@

18.6.3. IHIRREALERL

18.6.4. REFLMCIBLEE

BIFTINE R AN DIEIRIT

18.7.1. BHIZBRARANCFNISITINE

18.7.2. BFAMMEMITAMFES (ROS, OpenAl GymFlAzure Robotics)
18.7.3. BB AR BIEI BBk

18.7.4. FRAMENGITHIRRERE

P RBIF 4R AT R

18.8.1. FMMAEIF WK ARG ERY
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