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7.13.  ARAILIRENEMMER

7.14. MNRAINRRHERIEA

7.15.  {EBINEEFSIERG S

7.1.6. HEEFIEEAIER

717, FINEREES

7.1.8. THREBFIMEMEES
72. BURREMALIE

721, HUEQE

722, HURDTRAZTREURLIE

723, #RFEE

6.6.5. ENMATUEXMBAEIA
6.6.6. ProtégéRiERER
6.7. BXW
6.7.1.  BXMBIARFIARE
6.7.2. EXMRA
6.8. HEMEIRFRER
6.8.1. 18C
6.8.2. ZIKME
6.83. P&

6.8.4. ?Ylﬂ\gﬁ - 724, HUE¥M
685 AMTEE 725 ESEENTIRE
6.8.6. bR

726, DELEMETRHNHRER
6.8.7. DIEHIE 727, MEXRMERH

6.9. HFNRFRANTHEAES 728 BENNERETL

69.1. ZHIZHE 729 STEHRAIRAERN
6.9.2. —PniZtE

7.3, R
6.9.3. HRMZIE 731 D&%
6.9.4. REREBIEZ EHNXHR 732, C&%

6.9.5. Prolog: EF—MZENHE
6.10. BXHIES, ETHIRNAFHERRSA

6.10.1. BB

6.10.2. EENIAINFE

6.10.3. ETHRNARS

6.10.4. MYCIN, ERRFAMHE

6.10.5. ERARFANTEMNLEN

6.10.6. ERRLNCIE

733, SEINIHFES
734, ZRDMH

74, WEBOVITME
741, CRERER
742, BETNERE
7.4.3. Kappagtit#
744, ROCHR%:



7.5.

1.6.

T.7.

7.8.

7.9.

7.10.

DN

751 FMNTENIERE
752, BEFERTEEN
753, IREEMNEA
TREZ LK

761 ERES

76.2. [HEHIMEMLE
763 REEEEL
7.64. BJFEEMLEEN
M %

771 BEEBEMBER
772 NHEHER
773, RAEIHHT
774, DIHEINZEEN
[B])IFELE fz MR R
781 (EHRLMERET
782, ZEHMET
7.83. 1BiEMEIT

7.8.4. [Ol)3

7.85.  ZIFAEW (SYM) B
786. MEENZ

BE

79.1. EREE
79.2.  m=Clustering
793, BEIRWAE
794, EME&&

795, B-IAEE
79.6. MRBIAE

SO BIAE S 203 (NLP)

7.10.1. EREES
7.10.2. ERENSIE
7.10.3. HAMDT
7.10.4. BEROEN

IR 8. ML, REF S BUE A

8.1

8.2.

8.3.

8.4.

8.5.

8.6.

8.7.

HREFS]

8.1.1. AREFIWRI
8.12. RAFIINA
813, ARAFEIMAMEAR

I

82.1. M
822. M
823. %%
Bz

831 HWAE
832 [MREE
833. HWHE
EAEEAIRE

8.4.1. LRt

842. REBE5EZENERE
8.4.3. mHIEEIE

FE— NI LRI
85.1. MLkt

852 1RENE

85.3.  MILLHEH
EImAD M

8.6.1. fibadikiF
8.6.2. IRKREHIEL
8.6.3. EIfEfr

TR LS RIZAV R
87.1. BUEREK

872 kAL

873 BHIRTE
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8.8, MEMBETIIATHET 9.6. SLHIEM
8.8.1. AEMEEITTHIINEE 9.6.1. EEIET
8.8.2. HNREHBIIATHET 9.6.2. IEIITHESHANLE
88.3. EIEB(MAZERXR 9.6.3. fRIgKL
8.9. fHH Keras LI MLP (22 R4028) 9.7.  Transfer Learning
89.1. MLELEMMIEN 9.7.1. FITHEH
89.2. 1RAVEE 9.72. 'FHIREE
893. &AL 9.73. REFI
8.10. HIAREMBATEBESEL 9.8. HUBY I
8.10.1. BUEKRELLERE 98.1. EfBTIR
8.10.2. KB FIE 982. SZEIUEEM
8.10.3. INERIAE 9.83. XK

9.9. Transfer LearningfySERrAz A
9.9.1. EITHF

IR 9. RE L LRI 25

9.1. HERM 9.9.2. FHIEIREX
9.11. BEMMAEAR 993. REFI
9.12. FaNE 9.10. IEHfL
9.13. MNEMHBEEAR 9.10.1. LAL
92. TILKENER 9.10.2. BEEFAMENL
9.21. EIFBEF 9.10.3. Dropout
gii ﬁgzz 18R 10. B TensorFlowH THEAY & &IF03) 114k
93. ik 10.1. TensorFlow
93.1. FENEE TR 10.1.1. fEMTensorFlow
9.32.  Adam#IRMSpropfiit.a3 10.1.2. fERTensorFlowi#{TRENI %
9.3.3. kEfLkEs 10.1.3. TensorFlow R BIEIE(E
94. ZFEIEIEE 10.2. TensorFlow#INumPy
9.4.1. HEFIRKITHI 10.2.1. AT TensorFlowfINumPyit &R
9.4.2. FIFH 10.2.2. fETensorFlowERANuMPy#4
9.43. TBM 10.2.3. AT TensorFlowEFHINumPyiz&
9.5. IME
951 RXIIE
9.52. IFHifL

9.5.3. THEIEIR
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103, IFERMEETS 1R 11. BRERBEMLEHIDeep Computer Vision

10.3.1. fERTensorFlowis B E M AE Y 111 MR

1032, WEBHEE 111 SRR

10.3.3. FERMEARHTIIZ 1112, HENEE
10.4. TensorFloweR A1 EH 11.13. BB EER

10.4.1. fERTensorFlowRyIRE

112. BRE
10.4.2. EAEERFIGERE 112.1. HFOMIVENER
10.4.3. F)ATensorFlowi(EMR L EF 112.2. 1D

10.5. fEATensorFlowN&FFnatEEk R
10.5.1. {EMTensorFlownE#uiEE
10.5.2. fEMTensorFlow#THUETIN IR
10.5.3. fEMTensorFlow T E# THUEIRIE
10.6. tfdataRzATEREO
10.6.1. fEMAtfdataAPIE TR E
10.6.2. fEMtfdatayEEUER
10.6.3. fEAtfdataAPIIIEREE
10.7. TFRecord#&z
10.7.1. fEATFRecordAPIHTEIEFFIML
10.7.2. fEMTensorFlow/iN#; TFRecord 4
10.7.3. fERATFRecord X TR A%k
10.8. KerasTiZh2E
10.8.1. fEFKerasTAbIE API
10.8.2. fEEfKerastEipipelined&Ei&
10.8.3. fEFKerasTRAMEAPIFHITIRALILR
10.9. TensorFlow#(EEINHE
10.9.1. {8 TensorFlow HUBEHITEIRINE,
10.9.2. fEMTensorFlow Datasetsi#{THIETNAL 2
10.9.3. £/ TensorFlow #iEE &R
10.10. £/ TensorFlowidiE R E F3) N AR
10.10.1. SRFRRY AR
10.10.2. {8 TensorFlowigiE REFS N AR
10.10.3. fEATensorFlowi#{ THEELI| 2k
10.10.4. AN AEFFUNLER

11.2.3. BURRE
11.3. ME LU ERKerassSt I MLE
11.3.1. Pooling#Striding
11.3.2. Flattening
11.3.3. Pooling3g!
11.4. CNN Z2#4
11.4.1. VGG-22#y
11.4.2. AlexNetZ=#y
11.4.3. ResNet 2214
11.5. {6 Keras 3231 CNN ResNet
115.1. NEMEL
11.52. BANBENX
1153, HHEX
11.6. fEET)IZAIKerastE Rl
11.6.1. FIERE B AT S
11.6.2. FIAEE A%
11.6.3. FISREEAG =
11.7. BFEBFEINmill5HER
11.7.1. FTBFE
11.7.2. EIBFI)EE
11.73. TBFEINM=R
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11.8. REITENA RPN EREN
11.8.1. Efnsk
11.8.2. EMEGFHINER
11.8.3. ¥kt

11.9. iRt MANY AR ER
11.9.1. #Etemzs %
1192, WREBEREZE
11.9.3. BEEA

11.10. IBEX 2 E|
11.10.1. BX D EINAREFS
11.10.1. e
11.10.1. EFANBI DRI

IR 12, ABARTAME(RNN) A EE D HITEAIES L E(NLP)

12.1. {ERRNNAER XA
12.1.1. JIZRRNNEHITSCAAE AR
12.1.2. fERRNNERBRIES
12.1.3. RNNBEYSCA A iR AR
12.2. QIBIIGEIRSE
12.2.1. NZRRNNAVE R &
12.2.2. FEIHEIES
12.23. HURBIEMNE R
122.4. BED
12.3. fEARNNME M#HTH L
12.3.1. ®WNFFeHRER
12.3.2. {EMDeep Learning& K TIBRD
12.4. BFaEy| iR RmiDes-ARIDas Mg
12.4.1. YIERFHZZEFHIRNN
12.4.2. {£FRYmIS25-AERD 2RI H 1T Za MR
12.4.3. EARNNIES AR AR
12.5. FESNG
12.5.1. KHEIFERNNAFRIR A
1252, FERFRINGIRSEEERE
12.5.3. MEMEPFEINHINMLSR
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12.6. Transformert®#!
12.6.1. {#A Transformers i#EL#TEAEBE S A IE
12.6.2. Transformers #& B £ 5 R BIN F
12.6.3. Transformers BRI =
12.7. MREEF R
12.7.1. M Transformers IR SLIAN 52
12.7.2. EGEIETALE
12.7.3. ARG TREN EE
12.8. 11K THREN H52
12.8.1. f£FHugging FaceTransformerfzE
12.8.2. iEBKHN TEENEBIENBER
12.8.3. 1HEK T ENEBENMNS
12.9. HiTransformerZELLE
12.9.1. FRETransformersZE 2 [8JATELES
12.9.2. fEAEMTransformersfE
12.9.3. HAthTransformersEERIf s
12.10. FEARNNFIAttentionFF & NLPRZ FIFERF o SEBRA A
12.10.1. EEARNNFLER NG & BB S RN BiERF
12.10.2. /R FBAEFAHER RNN. BRSHNEIFD Transformers 122!
12.10.3. KPRRZAITHN

FisR 13. ESEHAREDEE. GAN FY Brisi

13.1. BMEVEIRRR
13.1.1. [
13.1.2. REF3)
13.1.3. BENFRR
13.2. fFEATELE Boh4Riaa3mITPCA
13.2.1. YIEdiE
13.2.2. Python HAYSCI
13.2.3. MREIERIfEA
13.3. #EH Bnhmiaas
133.1. REMEMNLE
13.32. 4mISZRIGRIHE
133.3. EREMNY
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134. ERBEIDEE
13.4.1. BREEIGIT
13.4.2. JIIEERER
13.4.3. A4
135, KIREnmiDes
13.5.1. WMJEREN A
1352, wIBRANGIT
13.5.3. FAENEAR
13.6. DEENYRSEE
13.6.1. EEREIEME
136.2. &IMMBEHHE
13.6.3. FEAEMNKEAR
13.7. THHEnhmiDes
13.7.1. ERZHMK
1372, EHEREFS
13.7.3. RBEBEXE
13.8. B MNIST BRAYAERL
13.8.1. 1&E3IRF
13.8.2. EBF
13.8.3. REMEMLE)IER
13.9. RS EUREY
139.1. MEGERRS
13.9.2. BN HEE
13.9.3. ERAXTEMLE
13.10. HRAUAYSHE
13.10.1. SEBRRZAR
13.10.2. #EABISCHE
13.10.3. fFAAAETHUE
13.10.4. LR

1BIR 14. TR R E

14.1.

14.2.

14.3.

14.4.

14.5.

14.6.

14.7.

14.8.

14.9.

HEITERBN

14.1.1. FHEITEEN
BB

1421, EFNENHREITE
142.2. WEBENTHK

1423, fUiF=itE

BEERE

1431, 2fREE

1432, FEEFHLIN
BEBENTERE-F L5
144.1. CHC&%

14.4.2. ZEZ|AR

BT ERER (—)

145.1. #HLERRS

1452, #HbREE

1453, ETFESHNHUNEE
FHITERE (D)

14.6.1. EFHH{EIT(EDARYEMIRE
14.6.2. EfLHE
RN A FF A3

1471 ETFHANSNZES)

14.7.2. LBIEFRBAEHL 5%
% Birin

148.1. ZECBIEER

14.8.2. HWEIAEZ BARRARIN B
HEMLE (—)

149.1. HEMLEEN

14.9.2. tREMLEISEFRE] T



14.10. AWML (2)

1&3R 15. A\ TS RE  ABRAIN A

15.1.

15.2.

15.3.

15.4.

155.

15.6.

15.7.

14.10.1. FREMLEZIEEZIHFTHRIBA
14.10.2. FHAEMEIEZ T2 RAERZED)
14.10.3. HEAEMLEEITTENL O RBEREZA

ERARSS

1511, ATZEREE (IA) NERARSIFM. TIBSHkE

15.1.2. 1ERZER

15.1.3. FRATENHEXEBEENK
15.1.4. ATEBERRNBELRE/BE
AT RN ETRERS MM

152.1. ATEENETRERHZMIIES YR

15.2.2. 1ERZER
S5EEFRSTERATEERXIIXK
153.1. FRATENEXREEXK
1532. ATEBERRNBELRE/BE
==

15.4.1. ATEREXRetl ALY I IEANIB Sk
154.2. fFRZF)

1543, FRATENHEXEBEENK

15.4.4. ATEERRNBELRE/BE

7k

155.1. ATZEREEM Tk pIsems, MBS HkaR
15.5.2. 1ERZA
TR A TEEREBENG

15.6.1. 1ERAZEM

15.6.2. FERATENEXREEXK

15.6.3. ATEBEARRMBHELRE/BG
NHITE

15.7.1. ATEBEM AREITEIE N, MBS Pk
15.7.2. 1ERZEA

15.7.3. FRAAIENEXBENK

15.7.4. NTEEERFRBELRE/AE

15.8.

15.9.

#FNZ |37 tech

B

15.8.1. ATEEENHBNEN. MBS
15.8.2. {ERZA

15.8.3. FEAATENEXBENK

1584, ATEBEARNEELRE/BR

Ml AR

15.9.1. ATEFERNMIARNEmNES P
15.9.2. fFRZH

15.9.3. FERAATENEXEBENK

15.9.4. ANTERERRNBELRE/BZE

15.10. ATER

15.10.1. ATEREANZRERN MBS P
15.10.2. fEFRZH)

15.10.3. A A T BENXK

15.10.4. ATEBERRNBELRE/BE

RIR 16. BHED A TEERAERE MELTBINVA

16.1.

16.2.

16.3.

HBHIRIIRG, BB ER

16.1.1. H20.aifE B IMERX IR EMIBIL S A 8RB
16.1.2. BTFHBOMHNEUERENIRELEA

16.13. HEMRIBETENNRENEE]
FAATEEAMANTHEE IR, R U REH T

16.2.1. fEANMESF AL TensorFlow kA S BB RL
16.2.2. FERANMBESEALETensorFlow kKR A B AR
16.2.3. TrinkafEEMETAIN R IR PRI A UL L HF TR
MEBBEIRPE N F ISR

16.3.1. BiiFHhEFEMESHXRIER

16.3.2. LUSNEE, MEFRZ0ARTUE

16.3.3. FAATISESFAIERSIMNIERAEXE
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16.4.

16.5.

16.6.

le.7.

16.8.

16.9.

16.10.

BFHBERNMARNATSETR

164.1. EFtomed VAR HRAWNTHEEEE
16.4.2. fERATrelloflXFA D ELHEZR

16.4.3. i@ Orange Data MininglIFM A L LB E 12
MF S RSEIEE TN DA TSR AR E A
16.5.1. HEMNBENEARRIE

16.5.2. RS EMOFIEENHE LS

16.5.3. HBWEFINTUNNZEFIFHZ

Rz A TS AR AR AT R A B &

16.6.1. BIFN DT REEMEARNEL

16.6.2. LIZBRASHNTINR, WX BB P4

16.6.3. EFDataRobot AR TS Z=ITH B R MTH
BT A TE SR DM 2 SIRME AT M2 BT

16.7.1. AFIRNFZI NS E MR A THEERASIBM WatsonH B &1
16.7.2. BEREASTANMENHEE ZFHTL

16.7.3. FIAATERESOHIZHZEFIAR

HUB DRI A T 5 8RN A LU E FER VB B oK

16.8.1. ATFHRNESHEE FRHALEEESE5Go0r0o
16.8.2. ETFHIBOMTEMELEF IR

16.8.3. HHEATBEEXNHE RN
MESIREEIR DT FBA TSR MENLFS)
16.9.1. fERSmart SparrowdiZBiENF S HIE

16.9.2. LHHBERBHERS

16.9.3. EASquirrelERINIEN AFHEMBERATEEFS
HEEMEN L 2 5827A

16.10.1. HBEHIBEENCIENAZEREN

16.10.2. FAGoogle Cloud SecuritySRIH B R AR IEIRFIPMRFAR A
16.10.3. ZeRWANEMHEZMNEAIFFR

BIR 1722 ATEEMBENAF A

17.1.

17.2.

17.3.

17.4.

17.5.

T Algor EducationfXIFIGIT AT E e B E
17.1.1. MEMXINE—F

17.1.2. XiRE

17.1.3. SITHBIHHIA LSRR E
FBATEREFLZHENENTA

17.2.1. FERHEBMEMNIA: TensorFlow Playground
1722. hEHEWMETIR

17.2.3. #EHBEWME T A ;Wolfram Alpha
17.2.4. ZBHBWMETA: Grammarly

RS _EIhE A TE 8510 B VS

17.3.1. IR SEEA T BT

1732, AFABSHA TSR

17.3.3. BLHERIAEE
BATEREMENANERFER

17.4.1. %5 AR Thinkster math

1742. HESATERE

174.3. BES5ATERE Deepl

17.4.4. HMHEHE: Watson Studio

I 1EANBRFEIFLEBELE 5Khan Academy
17.5.1. NI14&@m

17.5.2. TRk

17.53. FANIA

1754, MBEX



17.6.

17.7.

17.8.

17.9.

17.10.

B 2 B ATEERNEB W LS

176.1. N JHEE

1762. EXRWE

1763. FHANTA

17.6.4. MEENX

ME 3: FERTFEERMNEE AVIEEA
17.7.1. NHEE

17.72. BXkM&E

17.73. FHANTA

17.74. MBEEX

B 4. 55 ERESKnewtonERBHBE L&+
17.8.1. NIJ4EE

17.8.2. FEXRWE

17.83. FHENTA

17.84. MBEX
fEAQualtricsIHEAIE £ A TEEEIM B WA B SN
179.1. RE FERA TSN

17.9.2. FPrEE

17.9.3. B2 FPATERE

17.9.4. BB AT HENFIHEURE
fEAEdmodo Insights AT AR BOEE B TR A TEEEME
17.10.1. HEimE

17.10.2. Bz

17.10.3. KRRBE

17.10.4. BUEIRE 360

1R 18. R TEREHF K

18.1.

BFHENATEREMEA

18.1.1. 2450™51%: Artbreeder, Runway MIF] DeepDream Generator
18.1.2. IEFEFEARAIRA

18.1.3. F3k

18.14. REHHZE

18.2.

18.3.

18.4.

18.5.

18.6.

18.7.

SN | 39

ERNA TS TATHEAN PR A

18.2.1. #MXITH Altitude Learning

182.2. TENHEMNA

182.3. HESAIEEE

18.2.4. 1k

fEFStory A, Pix2PIxi@d £ a3t AlfINeouralTalk2 B H4
183.1. ATEENMEDREFHINA

183.2. #IEBEMINIA

1833. WfAEATA

183.4. ®%

A Quizgecko E AL TUAIFF & 1AL

18.4.1. ATEREREEF LT AR B
18.4.2. FFAIFHEMIXTA

18.4.3. WfEIfEATIA

18.4.4. %

FBEMIUA TR eSO RIGFIIM

18.5.1. R A TEAE

1852. HREXRABRFNEATER

1853. Mim5H=

A Gradescope Al B A T 28 el IE S ThANIT(E M
18.6.1. ATERENEEEEFEEEHFINE IR B
18.6.2. BN ENFANAAM TR

186.3. WMfAEATA

18.6.4. %
FAERAATEEERBFRETHAER

18.7.1. ATEEMEEFBATSEERBUNREHEBEETHINA
187.2. FIBATEgERAIMRETHAEN TR

18.7.3. WfAEATA

187.4. @%

tecn
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188. B ATEEEEM T AMNHFEIE
18.8.1. ATEBEEHF AR A
18.8.2. IEMF®
18.8.3. im5Ht=
18.8.4. HFHRASHATHEEERM T A: Gans
189. EAEMAATLSEHTBAZ SN
18.9.1. EmMATIEEE, ATARIE
18.9.2. FIHWATEEE
18.9.3. imS5iks
189.4. ANIEEEEFESIHHNA
18.10. {FfHAEM A T EEH B UMM AR
18.10.1. M REIE
18.10.2. T E
18.10.3. KITEW
18.10.4. HE A T BEEH B UMM AR

IR 19. BB PRI A B RERVRIF AN 4B

19.1. ATHENHAISETANTRA
19.11. IRMATEETA
19.1.2. BB T EClassDojoflSeesaw
19.1.3. FRRHIH

19.2. RIS BN SR AT E IR A
19.2.1. iEsgHISiTA
19.2.2. EHNSETA
19.23. TENNARERR
1924, MmS5He

19.3. @idWysdom AlFISnatchBot# 1T IHETAIB B I B hF S

19.3.1. MIFERXATEEE, ATARIE
19.32. FIFWATEEE

1933. MRS5tHh=

19.34. AIEEEEFESIFHNA

19.4.

19.5.

19.6.

19.7.

19.8.

19.9.

R AATEERESFAEREE

194.1. BATEEENHBTIA

19.4.2. [NEEHTEM

1943, AITEBEEAIRERE HEIRIN

19.4.4. ATEgeMHHEITA
BTFREF425EN=ERNmBNIEZRFFEAR
19.5.1. HS5HH ERmEmBABERIRGIEAR

19.5.2. A&

19.5.3. A

19.54. 1REEHE

19.55. fLEt=

Xt AT E M AR NS HEBIEMINES T
19.6.1. 4 XipE

19.6.2. XIREE REMNA

19.63. XBEEENTEER

19.6.4. HEEES Xk

@I Squirrel Al Learningt& 58 F SIAIRAIFLATERETLA
19.7.1. HmmE

19.7.2. B

19.7.3. KRRE

19.7.4. DE3601RE
FEEFTH AT EEEI R AV LS

198.1. fimS5Hs

19.8.2. FFFARVERS

19.8.3. XHER

19.84. HEME

AT BEBIFTHIARTHZRGI 24T

19.9.1. BIFFIME

19.9.2. ATERENR ANERLL

19.9.3. FEFMATEEE, BRIHZEH



19.10. AT B BEEH B TUHHIRK

18R 20. AP ATERENCESIDE

20.1.

20.2.

20.3.

20.4.

20.5.

20.6.

19.10.1. AT 8EEHB MHMNL S
19.10.2. ATSEEEERERIIN A
19.10.3. ZRRHVIE

HE N SUREIERIR A E A E

20.1.1. HENHERBIEERMERN 5K

20.1.2. RIPFELIRRAMMEREE S BRI

20.1.3. HRIIEWSEREHEMNBRZRY SR
ATERENH BN

20.2.1. DAL RENHBHR PR XU EISBIRD

20.2.2. BZEMicrosoft Al for Accessibility il a4 s R R = R IR FE
2023, THMEARARNBELFETEHATLSRIBINTSRE

RTHEWRRA TS EBIIDAMBIREER

203.1. HEEATHEWHIA TS NI TEIEMRIEEEN
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